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PISA OKUMA TESTIiNiN EKOLOJiK MODELE GORE YANLILIK
ANALIZi: TURKIYE ORNEGI
Talha Goktentiirk
Haziran, 2021

Okuma dil becerilerinin dlglilmesi ve degerlendirilmesinde mithim bir bashig: ifade
etmektedir. Okuma becerisi, ehemmiyeti sebebiyle biiyiik veri arastirmalarinda yer
bulmaktadir. Nitekim PISA arastirmalarinda da okuma becerisi iizerine ¢ok sayida
katilimer iilkeden veri toplanmaktadir. PISA’nin genis bir iilke havuzundan veri
toplamasi arastirmanin avantaji olarak degerlendirilebilir. Bununla beraber iilkelerin
farkli degiskenler barindirmas1 PISA’nin okuma maddelerinin uygulama iilkelerinin
tamaminda gecerli olmasinin Oniine gecebilecek madde yanhiliklarini akla
getirmektedir. Dolayistyla PISA bir yandan okuma becerisi ¢aligmalari i¢in bir yandan
da gecerlilik arastirmalari i¢in miithim bir potansiyele sahiptir. Madde yanlilig
arastirmalarinda kullanilanilan 3. nesil diferansiyel madde fonksiyonu ¢alismalarinda
maddenin arka planindaki ekolojik yapiya odaklanilmaktadir. Bu dogrultuda
gelistirilen ekolojik model diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinde madde
yanliligina yonelik c¢aligmalar i¢in daha genis cergevede sonucglar sunmaktadir.
Calismada 2018 y1l1 PISA arastirmalarindan secilen okuma maddelerinde diferansiyel
madde fonksiyonlarinin tespit edilmesi ve elde edilen bulgularin ekolojik arka planinin
ortaya konmasi arastirmanin birinci amacini olusturmaktadir. Korelasyonel arastirma
olarak tasarlanan siire¢ 3 asamada yuritilmistir. Birinci asamada okuma
maddelerinde iilke alt gruplarina gore diferansiyel madde fonksiyonu seviyesi
belirlenmistir. Ikinci asamada Tiirkiye evreninde gizli sinif analizi yiiriitiilerek
diferansiyel madde fonksiyonlarinin olusmasinda etkili olabilecek muhtemel siniflar
ortaya ¢ikarilmustir. Ugiincii asamada ise Tiirkiye evreni icin gizli simflar1 agiklayici
degiskenlerin tespitine ¢alisilmistir. Sonuglar klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizlerinin siirecin tamamini acgiklamak i¢in yeterli olmadigimi gostermektedir.
Ayrica PISA’daki okuma maddelerinin muhtemel yanliligini ortaya koymanin yani
sira diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinda ekolojik modelin yerini gelistirme
potansiyelini tagimaktadir. Bulgular okuma basarisinin  maddelere yonelik
degiskenlerin yaninda 6grencinin karakterinden yasadigi dis diinyaya kadar genis bir
degisken havuzundan etkilendigini ortaya koymaktadir. Aragtirmanin ikinci amacini
ise PISA’nin etkisi ile Tirkiye’de gelistirilen ABIDE projesinin okuma
maddelerindeki diferansiyel madde fonksiyonlarinin belirlenmesi olusturmaktadir.
Yapilan analizlerde diferansiyel madde fonksiyonuna rastlanmamistir. Sonuglar 3
degiskenle sinirhidir. Boylece bulgular ilgili degiskenler i¢in temin edilen maddelerin
gegerli olduguna isaret ederken seffaf bir sekilde ABIDE maddelerine erisimin
PISA’daki gibi stimullii bir tablo ortaya ¢ikaracagina isaret etmektedir. Nihayetinde
calisma hem ekolojik model i¢in daha fazla delil sunmakta hem de PISA ve ABIDE
aragtirmalaria daha derinlikli gozle bakabilmeye katki saglamaktadir.

Anahtar Kelimeler: PISA, ABIDE, okuma becerisi, madde tepki kuramu, diferansiyel
madde fonksiyonu, ekolojik model.



ABSTRACT

DIF ANALYSIS OF THE PISA READING TEST ACCORDING TO THE
ECOLOGICAL MODEL: THE EXAMPLE OF TURKEY
TALHA GOKTENTURK
June, 2021

Reading skills express an important topic in the measurement and evaluation of
language skills. Due to the importance of skill, it takes place in big data researches. In
PISA studies, data on reading skills are collected from many participating countries.
Collecting data from a large country pool of PISA can be considered as the advantage
of the research. However, the fact that countries contain different variables brings to
mind item biases that may prevent PISA's reading items from being valid in all
countries. Therefore, PISA has an important potential for both reading skills studies
and validity studies. The 3™ generation differential item function studies used in item
bias studies focus on the ecological structure underlying matter. The ecological model
developed in this direction offers wider results for studies on item bias in differential
item function analysis. In the study, determining the differential item functions in the
selected reading items from the 2018 PISA studies and revealing the ecological
background of the findings constitute is the first main purpose of the study. The
process designed as correlational research was carried out in 3 stages. In the first step,
the level of differential item function in reading items was determined according to
country subgroups. In the second stage, the possible classes that may be effective in
the formation of differential item functions were revealed by conducting the hidden
class analysis in the Turkish universe. In the third stage, it was tried to determine the
variables that explain the hidden classes for the universe of Turkey. The results show
that classical differential item function analysis is not sufficient to explain the whole
process. In addition to revealing the possible bias of the reading items in PISA, it has
the potential to improve the place of the ecological model in differential item function
research. The findings reveal that the success of reading is influenced by a large pool
of variables from the student's character to the outside world, as well as the variables
related to the items. The second main purpose of the study is to determine the
differential item functions in reading items of the ABIDE project developed in Turkey
with the effect of PISA. Differential item function has not been found in the analyzes.
Results are limited to 3 variables. Thus, while the findings indicate that the items
provided for the relevant variables are valid, they transparently point out that access to
ABIDE items will reveal a comprehensive picture as in PISA. Ultimately, while
providing more evidence for the ecological model, it contributes to the ability to look
deeper into PISA and ABIDE research in reading skills.

Key Words: PISA, ABIDE, reading skill, item response theory, differential item
functioning, ecological model.



ON SOz

bi-smi *1lahi ’r-rahmani ’r-rahim

va bihi nasta‘in [Dedem Korkud]

Bayat at1 birle so6ziig basladim
toriitgen, égidgen, kegiirgen idim

Madde tepki kuramina yonelik caligmalar 21. ylizyilda maddenin arka planindaki
degiskenlere odaklanmaya devam ediyor. Ekolojik arka planin ehemmiyetinin artmasi
ve bu minvalde gelistirilen ekolojik modelin yaygilik kazanmasi iizerine bu
calismada ilgili modelin iilkemize ve hususiyetle Tiirkce Egitimi alanina
kazandirilmasi amaglandi. Bu amag ¢erg¢evesinde ise biiyiik bir veri havuzuna ihtiyag
duyuldu. Hem {ilkemizde PISA aragtirmalarina verilen ehemmiyet hem de PISA
arastirmalarinin saglayacagi genis ve biitlinliiklii tablo modelin caligmast igin
arastirmactyr 2018 yilmin PISA arastirmalarina ait veri havuzuna yonlendirdi.
Calismasinin ikinci adiminda ise PISA etkisi ile olusturulmus ABIDE projesinin
maddelerinin incelemesi hedeflendi ve ilgili veri setlerinden elde edilen sonuglar
raporlastirilarak sizlere sunuldu.

Tiirkge Egitimi alan1 gelisme siirecini siirdiirmektedir. 28 yillik gegmise sahip bu
program matematik tabanli 6grenci aliminin ¢ok az olmasi, 6lgme ve degerlendirme
alaninda literatiir bakimindan altyap1 olusturamamis olmasi, bu alanda yapilan tezlerin
azlig1 ve benzeri sebeplerle 6lgme ve degerlendirme alaninda yapilacak ¢aligmalarin
uzun zamandir eksikligini hissetmektedir. Educational Testing Service gibi
kurumlarda on yillardir uygulanan TOEFL, GRE gibi imtihanlarda birden fazla dil
becerisi ol¢iiliirken iilkemizdeki makro 6l¢me siireclerinde sadece okuma becerisinin
Ol¢iilmesi sanirim bunun yansimalarindan biri olarak kabul gorecektir. Doktora
siirecimde Olgme calismalarina beni yonlendiren en miithim faktorlerden biri de
alammizdaki bu ihtiyag oldu. Ikincisi ve bence daha miihimi ise bir seyin bilim
alaninda kabul gorebilmesi i¢in 6lgiilebilmesinin gerekli oldugunu idrak etmemdir.
Insanlik olarak 5 duyu organimizdan ve bunlarmn gelismis formlar1 olan makineler ve
benzerinden elde ettigimiz verileri isleyerek bilim arastirmalarimizi yiiriitebiliyoruz.
Elde ettigimiz verileri analiz edebilmek, bir hipotezimizin dogru veya yanlis oldugunu
anlayabilmek yine 6lgme ve degerlendirme ile miimkiin. Bu bakimdan hazirlanan tez
bir yandan ihtiya¢ duyulan bir alanda bilgi ve bilme seviyesini artirma gabasi olarak
bir yandan da bir bilim adami adayinin kendini yetistirme ¢abasi olarak okunmalidir.

Tezin hazirlanmasi siirecinde TUBITAK 2211-A Genel Yurt ici Doktora Bursu
Programi’nin kiymetli katkilar1 i¢in ortaya ¢ikan bu metin vesilesi ile tesekkiir ederim.
Ayrica ABIDE’den 6000 kisilik veri grubunu benimle paylasan Olg¢me,
Degerlendirme ve Siav Hizmetleri Genel Miidiirliigiine tesekkiir ederim.

Tezimde tesekkiiren belirtmek istedigim bir diger husus ise YouTube kanallar1 yoluyla
bilgilerini insanlarla comertce paylasan ve geri bildirim almakta biiyiik problemler
yasayan lisanstistli 6grencilerine katki saglayan arastirmacilardir. Her ne kadar ¢okca



faydalanilsa da bahsi ge¢medigi i¢in burada zikretmekte fayda var; zira bugiin
YouTube sayesinde doktora bitiren ¢ok sayida arastirmaciya sahit olmaktayiz. Bu bir
yandan danisman-6grenci iligkilerindeki problemi ortaya koyarken bir yandan da
dijital ¢agin imkanlar1 gibi pozitif bir yonii ortaya koyuyor. Bu vesile ile bilhassa
Akademik Link kanalinin yiiriitiiciisii Behget Yalin Ozkara’ya, kendi kanali ile
Discovering Statistics Using SPSS kitabim1 ve diger yaymlarimi daha derinlikli
anlamama katki saglayan Andy Field’a tesekkiir ederim. Ayrica her ne kadar tez
siirecindeki katkisi i¢in asagida tesekkiir etsem de kendi kanalindaki paylasimlari ile
ekolojik modeli daha derinlikli anlamami saglayan Bruno D. Zumbo’ya tesekkiir
ederim. Ulkemizde de dgrencilerin geri bildirim alma, ana bilgi kaynaklarina ulasma
gibi basliklarda tek tek hocalari ile goriismeleri, hele ki her sinifta en az 60 6grencinin
bulundugu tiniversitelerde, maalesef miimkiin degil. Bu sebeple YouTube gibi
imkanlarin daha sik kullanilmas1 gelecegin arastirmacilarinin  yetismesinde
beklenmedik faydalar saglayabilecektir.

Tezimin yazilma siirecinde gegirdigim 5 yil kendi adima dersler, ibretler ve
minnetlerle dolu. Bilhassa ehliyet, liyakat ve adaletin hayati ehemmiyete sahip
oldugunu tekrar ve tekrar anladigimi soyleyebilirim. Bu bakimdan aldigim destekler
ve katkilar igin tesekkiirlerimi sunmak daha miihim hale geliyor. Oncelikle ortaokul
yillarimda bana inanip her zaman daha iyisini basarmak i¢in beni motive eden kiymetli
hocam Leyla Altug’a ve lise yillarinda bizler i¢in emeklerini esirgemeyen hocam
Cigdem Giler’e tesekkiir ederim. Lisans yillarimda ise higbir zaman sorumu cevapsiz
birakmayan, yoOnlendirmeleri ile her zaman bana rehber olan hocam Yildiz
Kocasavas’a minnettarim. Yiiksek lisans stirecimde beni bugiinlere hazirlarken tesrik-
1 mesai ile yetismem i¢in vakitlerini hi¢bir zaman esirgemeyen kiymetli hocalarim
Ahmet Isparta, Elife Karadag ve Yasin Yayla’ya tesekkiir ederim. Yiiksek lisanstan
bugiine arkadasligimizi koruyarak akademi, iiretme ve gayret noktasinda manen
destekleri i¢cin Simgenur Giizey’e, Seyma Arslan’a ve Siva Kolgak’a miitesekkirim.
Ayrica hakkini arama ve azim hususunda bana ilham veren ve daima destegini
hissettigim Zeynep Aslan’a tesekkiir ederim. Yildiz Teknik Universitesi’ndeki
lisansiistii egitim siire¢lerinde tanima sans1 buldugum sonrasinda da tavsiyeleri ile her
zaman bana rehberlik eden Tugba Yildirim’a tesekkiir ederim. Doktora siirecinde
tezimden bagimsiz olarak yaptigim arastirma siireglerimde katilimcilara ulagma
yolunda bana destek veren Kiibra Ozcetin’e de ayrica tesekkiir etmek istiyorum.
Marmara Universitesindeki talebelik yillarim ve sonrasinda dersleri ile ilimde titizlik,
azim, gayret ve disiplin yoniinden bana her zaman 6rnek olacak olan hocam Mustafa
Sinan Kagalin’e de bir dmiir minnetle.

Tez siirecimde ise danigmanligimi {istlenen Ali Fuat Arici’ya ve istatistik alaninda
bana el verip himmet eden ve danismanhigimi iistlenen Ibrahim Demir’e tesekkiir
ederim. Ayrica tez izleme siireglerimde kiymetli tavsiye ve teklifleri ile tezimin
gelismesindeki katkilar1 sebebiyle Banu Yiicel Toy ve Latif Beyreli’ye tesekkiir
ederim. Son olarak tez siirecimde okumalarim bakimindan verdigi tavsiyeler ile destek
olan ekolojik modelin mucidi Bruno D. Zumbo’ya tekrar tesekkiir ederim.

Burada varliklari ile bana her zaman gii¢ ve kuvvet veren {i¢ grubu saymak istiyorum.
Birincisi arkadaslarim, ikincisi ailem ve son olarak 6grencilerim. Kiymetli dostum
Kayahan Encim’e siire¢ i¢inde ne zaman gonliim daralsa yanimda oldugu i¢in tesekkiir
ederim. Karsilastigimiz zorluklardaki dayanigmamiz émriimiin mithim bir kismin
tamamladigim su giinlerde bende hatirasini koruyor. Kiymetli dostum Mehmet Hilmi
Saglam’a Istanbul Universitesinden bugiine gelen 10 yillik dostlugumuz ve tezimin
sekillenmesindeki gorlis ve tavsiyeleri i¢in tesekkiir ederim. Kanada’dan buraya
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tagidig1 birikimi benim de zihin evrenimi genisletmeme katki sagladi. Son olarak 6
sene boyunca Yildiz Teknik Universitesinde hem karsilastigimiz zorluklarda benimle
yan yana duran hem de ne zaman zorda kalsam yanimda olan kiymetli dostum Emre
Yazici’ya da minnettarim.

Annem Ayse Goktentiirk’e, babam Ismail Goktentiirk’e ve kardesim Taha
Goktentiirk’e varliklar: ve verdikleri destekler i¢in tesekkiir ederim.

Son olarak bu meslegi yapmak i¢in asli motivasyon kaynagim olan dgrencilerime
tesekkiir ederim. Asistanlik ve doktora siirecim siirerken bir dmiir boyu mutlulukla
anacagimi umdugum Dil Atdlyesi’nin Yildiz Teknik Universitesi’ndeki kurulusunda
yer alan kurucu iiyelerimiz Nazife Ece Kiling’a, Elif Kilig’a, Aysenur Keskin’e,
Nurcihan Kabaci’ya ve Nur Ipek Toprak’a tesekkiir ederim. Ilk ydnetimimizin bende
ayr1 bir yeri olacaktir. Bu vesile ile ilk yoOnetimimizde yer alan ve sonraki
yonetimlerimizde sancagi devralan her bir arkadasimiza da ayrica tesekkiirler.
Yonetimimizden bir ismi ise ayrica zikretmem gerekiyor. Ogrencim olarak
tanidigimdan bu yana c¢aligkanlig1 ve azmi ile bugiin meslektagim olmasindan gurur
duydugum Selguk Emre Ergiit’e de basarilarinin devamini dilerim. Yildiz Teknik
Universitesindeki dgrencilerimi daima sevgi ve muhabbetle hatirlayacagim. Hepsini
yazsam ayr1 bir kitap hacmine gelecek kadar ¢ok sayidaki kiymetli 6grencime de
varliklar1 ve azimleri i¢in Selam ve muhabbetlerimi sunuyorum.

Son olarak siirecin nihayetini bana gdsteren Allah’ima sonsuz siikiirler olsun.

[stanbul; 2021 Temmuz, 1442 Zilkade, Sigir Yili Talha Goktentiirk
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1. GIRIS

Giris kisminda arastirmanin problemine, amacina, ehemmiyetine ve sinirliliklara

iliskin bilgiler sunulmustur.

1.1. Problem

Dil becerileri anlama ve anlatma olarak iki ana basliga sahiptir ve anlama becerilerini
dinleme ve okuma olusturmaktadir (Ozbay, 2011). Okumanin fiziki, zihni ve topluma
yonelik olan karmasik yapist (Arici, 2018) 0Ogrencilerin okuma becerisinin
gelistirilmesi ve okuma becerileri bakimindan seviyelerinin belirlenmesinde
problemler dogurma potansiyeline sahiptir. Ayrica okudugunu anlama siirecinde fiziki
ve zihni engeller gibi negatif yonii veya kullanilan okuma stratejileri ile bedeni ve zihni
ozelliklerin pozitif yoni etkili faktorler olarak 6n plana ¢ikabilmektedir (Karatay,
2014).

Okuma becerisinin OSYM tarafindan yapilan imtihanlarda liselere ve iiniversiteye
giriste lgiilen tek beceri olmas1 (OSYM, 2020) Tiirkiye’de ona atfedilen ehemmiyeti
artirmaktadir. Bununla beraber okullarda yapilan mikro imtihanlar yazili imtihanlarin
yaninda sozlii imtihanlar1 da igcermekte (Beydogan, 2017) ve bdylece konusma ile
yazma becerilerinin de Ol¢ililmesi saglanabilmektedir. Zihni islem becerileri
bakimindan yapilan siniflamalarda ise ortadgretimde bilhassa yazili imtihanlarda bilgi,
kavrama ve uygulama basamaklarinin ol¢iildiigii goriilmektedir (Kavruk, Cegen,
2013). Bu bakimdan zihni islem basamaklarinin tamaminin dlgiilmedigi sdylenebilir.
Okuma becerisinin olglilmesinde ise bosluk doldurma testi, coktan se¢meli testler,
eslestirme testleri, siralama testleri, iki sikli sorular gibi farkli test teknikleri
kullanilmaktadir. Ek olarak yiiksek sesle okuma, giinliikler ve okuma raporlar1 gibi 6z-
degerlendirmeye dayali standart olmayan Olgme metotlarinin da kullanildig:
goriilmektedir (Arici, 2018). Burada deginilmesi gereken en miithim hususlardan biri

de okuma siirecinin ekseriyetle kagit-kaleme dayali imtihanlar yoluyla 6l¢iilmesidir.

Ortadgretim kurumlarinda egitim-6gretim siirecini siirdiiren Ogrencilerin diizenli

olarak katildiklart mikro d6lgme siirecleri ile makro 6lgme siirecine yonelik olarak



yapilan PISA aragtirmasinin farkliliklar gosterdigi goriilmektedir. Bu farklilik ¢oktan
secmeli okuma maddelerinden olusan YKS testi (OSYM, 2020) i¢in de gegerlidir.
Nitekim PISA okuma testine katilan &grencilerin bu farkliliklardan kaynaklanan
muhtemel dezavantajlarin giderilmesi i¢in uygulama oncesinde 1 haftalik hazirlik
stirecine tabi tutulmasi s6z konusudur. Hazirlik boyunca akilli tahta gibi
uygulamalarda benzer soru tiirlerini ¢6zmek gibi uygulamalar yapildigi
kaydedilmistir. Bununla beraber 6grenciler test ve agik uclu soru tiirlerinin daha 6nce
karsilastiklar1 sorularla benzer oldugunu ifade ederken bazi soru tiirleri ile hig
karsilagsmadiklarini da belirtebilmektedir (Dikmen, Simsek, Tuncer, 2018). Bu vaziyet
bir yandan Tiirk egitim sistemindeki 6lgme metotlarinin PISA gibi uluslararasi 6lgme
arastirmalarinin gerisinde kalabilecegini isaret ederken bir yandan da 6l¢iilen zihni
islem basamaklarinda da yetersizlige isaret etmektedir. Bdylece Tiirk dlgme
sistemlerinin kapsayiciligt ve amaca hizmet edip etmedigine dair muhtemel soru

isaretleri olusmaktadir.

PISA arastirmalari sadece lilkeler bazinda mukayese imkani sunmasi bakimindan degil
zihni igslem basamaklarinin tamamini 6lgen maddelere sahip olmasi bakimindan da
Tiirkiye’deki makro ve mikro 6lgme siireclerinden ayrilmaktadir (Bodin, 2007).
PISA’nin okuma becerisinin Olgiilmesindeki en miihim katkilarindan biri de
okudugunu anlama becerileri i¢in acgiklayici degiskenleri genis bir iilke grubunda
sunmasidir. Bu bakimdan farkl iilke gruplarinda iist-bilis stratejilerinin kullanilmasi
gibi okuma becerisi lizerinde etkili olabilecek degiskenlere dair veri havuzu
saglamaktadir (Jovanovi¢, Baucal, 2016). Boylece PISA’nin bir yandan genis iilke
gruplarina yonelik kapsayiciligi bir yandan da okuma becerilerinde 6l¢tiigii zihni islem
taksonomisindeki biitlinliiklii yapis1 sebebiyle biiyiikk bir potansiyel sundugu
sOylenebilir. Nihayetinde makro ve mikro Glgme siireglerinde PISA seviyesinde
okuma becerilerini 6lgmeyen Tiirkiye i¢in de ortadgretim seviyesinde daha derinlikli

veri toplanmasina katki saglanabilir.

2000’de yapilmaya baglanan PISA arastirmalarina 2003 yilinda katilan Tiirkiye 2018
yilindaki son PISA’da 3 alanda elde ettigi performans basarist ile 2009 ve 2012
senelerindeki performans basarilarina goére anlamli bir fark ortaya koyamazken 2003
ve 2006’daki basar1 puanlarina gore anlamli farklilik elde etmistir (OECD 2019b).
PISA aragtirmalarmin iilke egitim politikalarina etkisi farkli projelerin de hayata

gecirilmesini saglamaktadir (Celen, Celik, Seferoglu, 2011). Bunlardan biri olan



Akademik Becerilerin Izlenmesi ve Degerlendirilmesi (ABIDE) ¢alismasinin ilk pilot
uygulamasi 2015°te baslatilmistir. Projenin amaci ise okul hayatinda ¢grenilenlerin
glinliik hayata aktarilmasinda kullanilan akademik beceriler ile problem ¢6zme
becerilerinin Olglilmesi olarak belirtilmektedir (Calik, 2016). PISA’nin sundugu
potansiyel ise Tiirkiye gibi diinyadaki aragtirmacilarin da ilgisini ¢ekmekte ve farkli
tilkelerin arastirmalarina konu olmaktadir. Arastirma sikligi bakimindan Almanya,
Avustralya, ABD, Ingiltere ve Irlanda bas1 ¢ekmektedir (Hopfenbeck ve digerleri,
2018).

PISA gibi biiyiik 6lgekli dil testlerinde 6grencinin yetenekleri sayesinde farkli test
maddelerini cevaplayabilmesi yeteneklerinin iyi bir sekilde tasvirini saglamaktadir
(Fulcher, Davidson, 2007). Ilk PISA uygulamalarindan bu yana katilimer iilkelerle 15
yas grubu milyonlarca 6grenciden veri toplanmistir ve bu sebeple arastirma tasvir giicii
¢ok daha yiiksek bulgulara kapi aralayabilecek potansiyele sahiptir (Fernandez-Cano,
2016). Bununla birlikte PISA’nin birebir gergek hayata ait bulgular sunmayabilecegi,
bilim bilgisini net bir sekilde yansitamayacagi unutulmamahidir (Serder, Jakobsson
2015). Imtihanm Ingilizce ve Fransizca olarak hazirlanan iki ana kaynaktan hareketle
(Grisay ve digerleri, 2007) hazirlanmasi da ¢ok sayida farkli dil ve kiiltiirden alt
gruplar1 olusturan iilkeler i¢in denk bir 6lgme ve degerlendirme siirecine duyulan
ithtiyaci ortaya koymakta, olusturulacak metinlerin gecerlilik ve giivenilirligi ile ilgili

problemler dogurmaktadir (McQueen, Mendelovits, 2003).

Bir testin uygulama evrenini olusturan biitiin kiiltiirel alt gruplarin test maddelerine
aynt anlami atfetmeleri, kiiltiirel alt gruplarda da 6lgme denkliginin saglanmasi
gerekmektedir (Cheung, Rensvold, 1999). Madde yanlilig1 anlamina gelen bu problem
(Mellenbergh, 1989) segilen 6rnekleme uygulanan olgme araglarindaki belirli alt
grubun/gruplarin arastirma evreninde temsil edilen diger gruplara gore anlamli
farklilik ortaya ¢ikaracak sekilde yanlilik olusturmasini ifade eder (Penfield & Camilli,
2006). Problemin ¢dziimii dogrultusundaki ¢abalar ise diferansiyel madde fonksiyonu
ve madde yanliliginin 6n goriilmesi seklinde iki ana baslikta caligmalarin ortaya

¢ikmasina katki saglamigtir (Millsap, Meredith, 1992).

Diferansiyel madde fonksiyonunun belirlenmesi gelistirilen testlerin gegerliliginin test
edilmesinde ayrilmaz bir parca héline gelmistir. Boylece farkli alanlardaki 6lgme
araglarinda yer alan maddeler i¢in de diferansiyel madde fonksiyonu seviyesinin

belirlenmeye basladigi goriilmektedir (Penfield, Camilli, 2006). Giliniimiizde saglik



bilimleri (Gelin, Zumbo, 2003; Teresi, Fleishman, 2007) yahut egitim bilimleri gibi
(Ozbek, 2014) farkli alanlarda DMF arastirmalarina konu olmay siirdiirmektedir.

Diferansiyel madde fonksiyonu madde yanliliginin miithim bir alameti olarak
degerlendirilebilir. Bu deger bir 6lgme aracinin uygulandigi evrendeki alt gruplarda
maddeye yonelik tepkilerin mithim Olglide farklilasmasini ifade eder (Camilli,
Shepard, Shepard, 1994). Diferansiyel madde fonksiyonunun olusmasindan
dogabilecek en miihim problemlerden biri de Olgme degismezliginin tehlikeye
diismesidir (Finch, French, Immekus, 2016). Bununla beraber diferansiyel madde
fonksiyonu analizlerinin yapilmasmin sebebi farklarin varligi ve yoniiniin

belirlenmesidir; sebep belirleme degildir (Osterlind, Everson, 2009).

Madde yanhiligi arastirmalarmin yapilmasi icin gereken biiyiik veriyi saglama
potansiyeli ile PISA ciddi bir ehemmiyete sahiptir. PISA’nin Tiirkiye’ nin ortadgretim
seviyesinde okudugunu anlama becerilerinin 6l¢iilmesi i¢in tasidigi potansiyel ¢ok
sayida iilke grubuna uygulanmanin verdigi muhtemel madde yanlilig1 ile birlestirilerek
ele alinmasi gereken bir husustur. Son yapilan PISA uygulamasinda (2018) 79 iilke
grubundan veri toplanmistir. Her iilke grubunun ayri kiiltiirel alt grubu igcermesi
sebebiyle muhtemel madde yanliliklarinin okuma becerisi sonuglari igin gegerlilik
tehdidi olusturma ihtimali bulunmaktadir. Bu sebeple PISA okuma maddelerinin
muhtemel madde yanliligini ifade eden diferansiyel madde fonksiyonu seviyelerinin
belirlenmesi ve varsa diferansiyel madde fonksiyonlarinin ortaya ¢ikmasina sebep olan

arka plandaki heterojen yapilarin ortaya ¢ikarilmasina ¢alisiimalidir.

Insanin kodlar sistemininden olusan yazili metinleri duyu organlari ile algilamas1 ve
zihni becerileri ile anlamlandirmasi (Arici, 2018) olarak sunulan okuma becerisi Tiirk
egitim sisteminin mithim basliklarindan biridir. Bu sebeple okumanin PISA’daki yeri
PISA, Tirkiye ve diferansiyel madde fonksiyonu ii¢geninin miithim bir ayagim

olusturma potansiyeline sahiptir.

PISA arastirmalarina yonelik olarak Tirkiye’de belirtilen analizlerin kullanildig:
goriilse de arastirmalar veri havuzunun tamamini kapsamamaktadir (Asil, Gelbal,
2012; Giilleroglu, 2017; Yandi, Kose, Uysal, 2017). Tiirkiye literatiiriinde bugiine
kadar yapilan c¢alismalar PISA’nin verileri {izerinden farkli degiskenleri incelemek
(Batur, Alevli, 2014; Ceylan, 2009; Yildirim, 2012) veya PISA verilerini gesitli
degiskenler acisindan incelemek (Bakioglu, Yildiz, 2014; Celen, Celik, Seferoglu,



2011; Erarslan, 2009; Giirsakal, 2012; Ozmusul, Kaya, 2014; Tas, digerleri, 2016) gibi

amaglar tagimaktadir.

PISA fizerine Tirkiye’de yapilan c¢alismalarda ciddi metodolojik problemler
goriilmektedir (Ozdemir, 2017). Ayrica Onceki senelerde yapilan imtihanlarda
Tiirkiye’nin OECD iilkeleri ortalamasinin altinda kalmasimin (Bozkurt, 2016) negatif
bir sonu¢ oldugunu not etmek gerekmektedir. Bu sonucglar bir yandan PISA’da
Tiirkiye’nin basarisiz oldugu seklinde bir tablo sunarken bir yandan da sonuglarin
arastirmacilar tarafindan sihhatli bir sekilde ele alinmamis olabilecegine de isaret
etmektedir. Ek olarak PISA, TIMSS gibi arastirmalarin etkisi sonucunda Tiirkiye
Cumbhuriyeti Milli Egitim Bakanligi’nin benzeri bir imtihan sistemi olusturmak

amacityla ABIDE projesini baslattigi goriilmektedir (Calik, 2016).

Tiirkiye nin PISA’y1 daha derinlikli ve sihhatli okumasina yonelik diferansiyel madde
fonksiyonu temali ¢alismalarda potansiyel bir tehlikenin varligina dikkat ¢cekmek
gerekmektedir. Yapilan ¢aligmalarda yapili esitlik modellemesi gibi (Basusta, Gelbal,
2015; Giilleroglu, 2017; Uyar, Dogan, 2014; Uyar, Kaya Uyanik, 2019; Yandi, Kose,
Uysal, 2017) veya Mantel-Haenzszel ve SIBTEST analizleri gibi (Eminoglu
Ozmercan, 2015) Klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizleri yapilarak maddenin
kendisine odaklanilmakta, arka plandaki ekolojik degiskenlere veya siirecin
tamaminin  agiklanmasina odaklanilmadigr goriilmektedir. Boylece arastirma
stirecinde ¢alisilan ekolojik modelin sagladig: tasvir ve tahlil genisliginin disinda bir
sinirlilik alan1 ortaya c¢ikmaktadir. Bu vaziyet diferansiyel madde fonksiyonu

arastirmalar1 bakimindan PISA sonuglarinin eksik okunma tehlikesini artirmaktadir.

Calisma siirecinde probleme ¢6zliim icin yapilacak calismayi zikretmeden Once
belirtilmesi gereken iki mithim husus oldugu sdylenebilir. Birincisi Bronfenbrenner
(1979) tarafindan sunulan ekolojik sistem teorisinin sonraki ¢aligmalari etkilemesi ve
arka plandaki felsefi yapiya zemin hazirlamasi Tiirkiye literatiiriinde rastlanan bir
unsur degildir. Bu teori ¢ocugun gelismesinde ve yetismesinde cevrenin etkisini
vurgulamaktadir. Ortaya konulmasi sonrasinda da ekolojik modelin icadina kadar
(Zumbo ve digerleri,. 2015) olan siirecte ¢ok sayida arastirmaya ilham kaynagi
olmustur. Boylece dogan ekolojik model ise madde yanlilig1 arastirmalarinda ilk defa
eslestirme degiskeninin Otesine gecen bir arastirma igin sistematik bir analiz siireci
teklif ederek rehberlik rolii iistlenmistir. Ikincisi ise ¢evre faktdrlerinin madde tepki

stirecini  nasil etkiledigine yonelik Tirk literatiiriinde stimullii bir cevap



bulunmamaktadir. Bu sebeple madde yanliliginin sinirli bir yoniine temas edilmekte,
sadece eslestirme degiskeni {lizerinden tablonun kismi bir yonii aydinlatilmaktadir.
Aragtirmada kullanilacak ekolojik model sayesinde eslestirme degiskeninin 6tesine
gecilerek gizli sinif analizleri kullanilacaktir. Heterojen arka planin adinlatilmasi i¢in

ise Tiirkiye evrenine yonelik muhtemel agiklayici degiskenler sunulacaktir.

Boylece literatiir PISA’nin okuma maddelerine yonelik olarak diferansiyel madde
fonksiyonu alanindaki arastirma eksikligini gézler Oniine sermis olmaktadir. Bu
bakimdan yapilan aragtirmanin Tiirkiye, PISA ve diferansiyel madde fonksiyonu
bakimindan birkag problemi giderecegi sOylenebilir. Birincisi 2018 yilinda PISA
arastirmalarina katilan biitiin iilke gruplarinin dahil edildigi bir diferansiyel madde
fonksiyonu analizi yapilmistir. Dolayisiyla kapsayiciligi yiiksek bir bulgu havuzu
olusturulmustur. Ikincisi ise ABIDE projesinde madde tepki siirecine ydnelik olarak

muhtemel madde yanliliklar1 ortaya konulmustur.

1.2. Arastirmanin Amaci

Diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalart belirli bir testi alan alt gruplarin farkli
faktorlerden etkilenip etkilenmedigini bulmak, alt gruplarin ayni faktdrden
etkilendiginin belirlenmesi halinde test gecerliligini etkileyip etkilemedigini
belirlemek, son olarak testin hazirlanmasinda belirlenen faktorler disinda bir faktoriin
alt gruplan etkilemesi halinde ilgili faktoriin belirli bir alt gruba yahut belirli alt
gruplara haksiz avantaj saglayip saglamadigini belirlenmek amaciyla yapilmaktadir

(Ozbek, 2014).

Zumbo (2007) diferansiyel madde fonksiyonuna yonelik {i¢ nesile ayirdigi arastirma
stireclerinde birinci nesilde DMF arastirmalarinda madde yanliligina odaklanildigini,
ikinci nesil DMF arastirmalarinda yeni istatistik metotlarinin gelistirildigini, liglincii
nesil DMF arastirmalarinda ise ¢ok boyutlu yaklagimlarin ele alindigini belirtmektedir.
Ayni calismada 3. nesil diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinda (1) test
etmede adillik ve esitlik, (2) i¢ glivenilirlige kars1t muhtemel tehditleri onlemek, (3)
terciime etme yahut uyarlama yoluyla olusturulmus dlgekleri incelemek, (4) madde
tepki siirecini anlamaya g¢alismak ve (5) dlgme degismezligine yonelik eksiklikleri

arastirmak tizerine odaklanildig: belirtilmistir.



Bununla beraber lojistik regresyona dayali klasik diferansiyel madde fonksiyonu
calismalar1 sadece gozlenebilir degiskenler iizerinden bulgular elde etmekte ve gizli
degiskenlere yonelik bulgular olusturamamaktadir (Zumbo ve digerleri, 2015).
Calismada PISA ve ABIDE imtihanlarinda okuma becerilerine ait maddelerin testin
uygulandigi 6grencilerde iilke degiskenine gore yanlilik tasiylp tasimadiginin
belirlenmesi ve varsa iilke degiskenine gore olusan yanliliklarda maddelerin
yanliliklarini etkileyen gizli siniflarin Zumbo ve digerleri (2015) tarafindan gelistirilen

ekolojik tabanli madde tepki modeli ile ortaya konmasi1 amaglanmistir.

1.3. Arastirmanin Problem Ciimlesi

PISA incelemesinde veri havuzundaki bagimsiz degiskenlerin yeterli genislikte olmasi
sebebiyle ekolojik modele uygun olarak problem ciimlesi belirlenmistir. ABIDE i¢in
temin edilen verilerde ise sadece ii¢ bagimsiz degisken (cinsiyet, kurum tiirii, bolge)
bulunmaktadir. Bu sebeple PISA ekolojik model dogrultusunda incelenirken ABIDE
verileri i¢in elde edilen dokuz madde ve {i¢ bagimsiz degisken verileri sadece
diferansiyel madde fonksiyonu bakimindan analiz edilmistir. Problem ciimleleri su

sekildedir:

1. PISA imtihaninin okuma alt testine ait maddeler tilke degiskenine gore yanlilik

gostermekte midir?

1.1. PISA imtihaninin okuma alt testine ait maddelerde iilke degiskenine gore

yanliligin ortaya ¢ikmasini etkileyen gizli sinif / siniflar nelerdir?

1.2. PISA imtihaninin okuma alt testine ait maddelerde lilke degiskenine gore

yanliligin ortaya ¢ikmasini etkileyen gizli siniflar1 agiklayict degiskenler nelerdir?

2. ABIDE okuma testi maddelerinde cinsiyet alt gruplarina yénelik diferansiyel

madde fonksiyonu mevcut mudur?

3. ABIDE okuma testi maddelerinde kurum tiirii alt gruplarma yonelik diferansiyel

madde fonksiyonu mevcut mudur?

4. ABIDE okuma testi maddelerinde bdlge alt gruplarina yonelik diferansiyel

madde fonksiyonu mevcut mudur?



1.4. Arastirmanin Ehemmiyeti

Egitimde degerlendirmenin yapilmasi i¢in gegerli ve giivenilir dlgme aracglar ile
ulasilan 6l¢me sonuglarina ihtiya¢ vardir (Baykul, 2015). Tiirk¢e Egitimi alaninda dil
ediniminde anlama becerileri 6n plana ¢ikmakta ve bu beceriler dinleme ve okuma
olmak {izere iki baslkta ele almmaktadir. TIlgili becerilerin 6grencilere
kazandirilmasinda ise beklenen seviyeye ulasilamadigi belirtilmektedir (Karadag,
2012). Buradan hareketle Tirk¢e Egitimi i¢in de davranis degisimlerini takip
edebilmek, Tiirkge dersi Ogretim programi c¢ercevesinde belirlenen hedef ve
kazanimlar dogrultusundaki amaglara ulasilip ulasilmadigini belirlemek yolunda

sthhatli 6lgme ve degerlendirme siireclerine ihtiyag bulunmaktadir.

Dil ediniminde ve etkili dil kullanma becerilerinin olusmasinda okuma becerisinin
miihim bir rolii vardir (Yilmaz, 2008). Tiirk¢e Egitimi icinde okumanin bir aligkanlik
olarak yerlestirilmesi hedefinin 2005°te hazirlanip 2006’da yayinlanan programda
kendine yer buldugu gériilmektedir (Ozbay, 2011). Bu donemde okuma becerisinin
Olciilmesi ve degerlendirilmesi icin kisa cevapli maddeler, coktan segmeli maddeler,
eslestirme maddeleri, dogru/yanlis maddeleri, agik uglu sorular gibi imtihanlarda
kullanilacak maddelere yonelik basliklar programda kendine yer bulmustur. Ayrica
2006 programinda akademik bagsarinin daha derinlikli anlagilmasi ve sozli
imtihanlarin da siirece dahil edilmesi i¢in gorlismenin tavsiye edildigi goriilmektedir.
Psikometrik Olgme araglar1 olarak tutum Olcekleri, 6z degerlendirme formlari
mevcuttur. Son olarak akran degerlendirmesi, gézlem, 68renci liriin dosyalari, proje
0devi gibi hem siire¢ tabanli 6l¢cme ve degerlendirmede kullanilabilecek hem de 6lgme
stirecini daha derinlikli ve sihhatli hale getirebilecek araglar ve metotlar sunulmustur
(Milli Egitim Bakanligi, 2006). 2019 yilinda yayinlanan son Tirkge dersi 6gretim
programinda 6lgme ve degerlendirme yaklasimina da yer verilmistir. Bu ger¢evede
O0l¢menin mutlak sinirlarinin olamayacag belirtilmis ve 6l¢me siirecinin uygulandig:
her grubun hedef ve ihtiyaglarina uygun esnek dlgme ve degerlendirme siire¢lerinin

ingasina ehemmiyet verilmistir (Milli Egitim Bakanligi, 2019).

Her ne kadar Tiirk¢e dersi 6gretim programlarinda ve mikro 6l¢gme stireclerinde okuma
becerisinin ol¢iilmesi ve degerlendirilmesine yonelik tavsiye ve teklifler sunulsa da
makro ve mikro Olgme araglarmi tasvir ve tahlilin ehemmiyetini vurgulamak

gerekmektedir. Ortadgretim kurumlarindan iiniversiteye geciste dlgiilen tek becerinin



okuma oldugu ve coktan se¢meli sorulardan olustugu goriilmektedir (OSYM, 2020).

Mikro 6l¢me araglarinda ise ¢esitlilik s6z konusudur.

Nitekim ortadgretim kurumlarindaki 6lgme siireglerinin kalitesi 6gretmenlerin egitim
seviyesi gibi cesitli degiskenlerden etkilenebilmektedir (Kilig, 2020). Boylece
Tiirkiye’deki ortaggretim kurumlarinda okuma becerisini 6lgme ve degerlendirmenin
ehemmiyetinin stireci sekillendiren 6gretim programlarinda kendisine yer buldugu;
ancak Olgme silirecinin hedef ve kazanimlarla uyumlu olarak stirdiriilmedigi
goriilmektedir. Bu sebeple hem zihni islem basamaklarinin (Anderson ve digerleri,
2001) kapsayic1 bir sekilde dlgme siirecine yansidigi ve Tiirkiye’nin okuma becerisinin
Tiirkce dersi 6gretim programlarindaki hedef ve kazanimlar (Milli Egitim Bakanligi,

2019) dogrultusunda 6l¢iilebildigi makro 6l¢gme siirecleri ehemmiyet kazanmaktadir.

Burada PISA’nin Tiirkiye’nin de katildig1 2003 yilindan bu yana okuma becerisi igin
sundugu kapsayici 6l¢gme tablosunun (OECD, 2021) sagladigi genis tabloyu bir kere
daha zikretmek gerekmektedir. PISA’nin Tirkiye lizerindeki etkisi sadece okuma
becerilerinin kapsayici ve biitlinliiklii bir sekilde tasvir etmesi ile agiklanamamaktadir.
Maddelerinin fonksiyonel zenginliginin mevcut test madde yapilar1 ile bekleneni
kargilamasi, istenen 6lgme ihtiyacindaki yetersizlige dikkat ¢gekmesi sebebiyle Milli
Egitim Bakanlig1 tarafindan ABIDE projesine yer verildigi goriilmektedir. Bu proje ile
bahsedilen Ozelliklerde yeni nesil 6lgme maddelerinin Tiirkiye’de uygulanmasi
yoluyla makro imtihanlarda da kapsayici ve biitlinliikli veriler toplanmasi
hedeflenmektedir (Calik, 2016). Bu iki projenin sagladigi potansiyel onlarin gegerli ve
giivenilir maddelerden olusturmasinin ehemmiyetini daha da artirmaktadir. Bilhassa
PISA’nin farkl iilke gruplarinda uygulanmasinin muhtemel madde yanlilig1 tehdidini
akillara getirmesi (McQueen, Mendelovits, 2003) muhtemel madde yanlhiligina isaret
eden diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinin ehemmiyetini artirmaktadir. Bu
minvalde yapilacak arastirmalar bilhassa PISA’nin Tiirkiye’nin okuma karnesini
belirlemedeki roliiniin daha dogru bir sekilde ele alinmasini saglayacaktir. Bir ara
sonug olarak PISA ve ABIDE maddelerinin gegerliligi iizerindeki benzer tehditlerin
Tiirkiye evreninde c¢alisilmasinin olduk¢a miithim oldugu sdylenebilir. Benzer
caligmalarin artmasi bilgi kirliliginin oniine gegerken dogru bilgiye ulasilmasini da

mumkiun kilacaktir.

PISA aragtirmalarmin iilke politikalarma etkisi sebebiyle farkli projeleri hayata

gecirmesine ragmen (Celen, Celik, Seferoglu, 2011) diinyada PISA iizerine en ¢ok



arastirma yapan ilkeler arasinda Tiirkiye nin heniiz yer almamis olmas: (Hopfenbeck
ve digerleri, 2018) mithim bir eksiklik olarak géze ¢arpmaktadir. Calismanin bu
bakimdan Tiirkiye’nin PISA ve PISA etkisi ile agiga cikan ilgili becerileri 6lgme
ihtiyacim karsilamak amaciyla gelistirilmekte olan ABIDE projesine derinlikli bir

bakis agis1 kazandirabilecegi diistiniilmiistiir.

Tiirkiye’de PISA {izerine yapilan ve diferansiyel madde fonksiyonunun incelendigi
arastirmalarda calisilan maddenin yahut benzer bir grup 6genin tek bir modelde
birlikte modellendigi goriilmekte, ayrica muhtemel ¢evre kaynaklari igin teklifler
getirilse de genellikle bu ¢evreye dayali kaynaklar icin derinlikli arastirmalar
yapilmadigr goriilmektedir (Alatli, Bokeoglu 2018; Asil, Gelbal 2012; Basusta 2013;
Cet, 2006).

Calismada Zumbo (2015) tarafindan gelistirilen ekolojik model kullanildigindan
diferansiyel madde fonksiyonunu olusturan test dis1 ¢evre etkilerinin de incelenmesi
saglanacaktir. Ayrica PISA’nin katilimer iilkeler i¢in gegerli bir test olup olmadiginin
incelenmesine caligilacaktir. Son olarak biitiin maddelerin birlikte modellenmesi
yerine her test maddesi ayr1 olarak DMF i¢in incelenmistir. Buradan ¢ikan sonuglar
1s18inda diferansiyel madde fonksiyonlarmin olusmasinda etkili olabilecek gizli
simiflarin  ve ekolojik ¢evredeki aciklayici degiskenlerin ortaya ¢ikarilmasina
calisilmistir. Boylece Tiirk¢e Egitimi alanindaki mithim konu bagliklarindan biri olan
PISA’nin okuma testine dair kapsayict bir tablo olusturulmustur. Ayrica okuma
becerisinin Olciilmesinde madde yanliligi tehdidine yonelik sonuglar sunularak
PISA’nin dogru okunmasina katki saglanmistir. Nihayetinde agiklayicit degiskenler
yoluyla hem madde yanliligina yonelik sonuglarin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek
degiskenler sunulmus hem de okuma becerisini agiklayabilecek muhtemel degiskenler
stralanmigtir. Keza ABIDE projesi igin de muhtemel madde yanliligmin aragtirilmasi
gelecekte gelistirilecek yeni test maddeleri ve testler icin de veri havuzu saglama

potansiyeli sunmaktadir.

1.5. Stmirhiliklar

Bu c¢alisma 2018 yili PISA arastirmalarinda elde edilen veriler ile ABIDE
arastirmalarina yonelik olarak MEB Ol¢me, Degerlendirme ve Smav Hizmetleri Genel
Midirliginden elde edilen 2016 Tiirkge-A kitapgigindaki 9 okuma testi

maddesindeki veriler ile sinirlidir.
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1.6. Tarifler

Akaike bilgi kriteri (AIC): Belirli bir veri kiimesi i¢inde model belirleme ¢aligmasi
yapilirken kullanilan 6lgme degerini ifade eder. Model belirleme ¢alismasinda her

modele yonelik bir 6lgme degeri sunulur ve en diisilk degeri alan model secilir

(Akaike, 1998; Vrieze, 2012; Linzer, Lewis, 2011).

Bayes bilgi kriteri (BIC): Belirli bir veri kiimesi iginde model belirleme galigsmasi
yapilirken kullanilan bir diger 6lgme degerini ifade eder. Model belirlenirken her
modele yonelik bir 6lgme degeri sunulur ve en diisiik degeri alan model segilir. Akaike
bilgi kriterinden farkli olarak daha basitlige agirlik vermesi ve parametrik veri setlerine
daha uygun olmas1 sebebiyle ayrilir (Schwarz, 1978; Vrieze, 2012; Linzer, Lewis,
2011; Forster, 2000).

diferansiyel madde fonksiyonu: Bir maddenin uygulandigi alt gruplarda ilgili
degiskene yonelik olarak verilen tepkinin dogru olma ihtimalindeki farklilig1 ifade
eden deger. Madde yanlilig1 ile farki diferansiyel madde fonksiyonunun madde
yanliligina isaret eden degeri ifade etmesi madde yanliliginin ise ortaya ¢ikan sonucun
ifadesi olmasidir (Zumbo 1999; Cole 1993; Penfield, Camilli 2006; Osterlind,
Everson, 2009).

ekolojik model: Madde tepki siireglerinin arkasindaki ekolojik degiskenler evreninin
madde yanlhilifinin ortaya ¢ikmasindaki etkisini ortaya koymak amaciyla ortaya
konulan arastirma modeli. 3. nesil diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalari
doneminde Zumbo ve digerleri tarafindan 2015 yilinda gelistirilmistir (Zumbo, 2007;
Zumbo ve digerleri, 2015).

gizli simif analizi: Siirekli veya kategorik degiskenlerden olusan bir veri grubunun
arkasinda bulunan gdzlenmemis siniflarin belirlenmesine yonelik olarak yapilan
analiz. Kesfedici faktor analizi ile farki kesfedici faktor analizi arka plandaki siirekli
degiskenlere ait yapilari bulma amaciyla yapilirken gizli sinif analizleri arka plandaki
kategorik yapilarin kesfedilmesi amaciyla yapilmaktadir (Hagenaars, McCutcheon,
2002; Lazarsfeld, 1950; Linzer, Lewis, 2011).

gizli smmf: Sirekli veya gozlemlenmemis veri gruplarimin  arkasindaki
gozlemlenmemis kategorik yapilari ifade eder (Hagenaars, McCutcheon, 2002;
Lazarsfeld, 1950; Linzer, Lewis, 2011).
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olabilirlik orani (G?): Model se¢iminde bir modelin uyumlu olma ihtimalinin olmama
ihtimaline oranin1 ifade eder. Olabilirlik ihtimali testi neticesinde hesaplanir

(Boehmke, 2004; Linzer, Lewis, 2011).

Ki-kare uyumluluk degeri (x?): Bir degisken veya bir dizi hadiseye ait beklenen
frekans degeri ile gozlemlenen frekans degeri arasindaki farkin 6l¢tim degerini ifade
eder. ki kategorik degisken arasindaki iliskiyi inceleyen testi ise Karl Pearson

tarafindan 20. yilizyilin basinda gelistirilmistir (Platt, 2004; Linzer, Lewis, 2011).

klasik madde tepki kurami: Ana hatlariyla ger¢ek puan ve 6lgme hatasinin birlikte
ele alinmasi yoluyla gézlemlenen puana ulasma prensibine dayanan madde tepki
kuramidir. Kullanimindaki esas amag gegerli ve giivenilir dlgme araglar1 gelistirmek
olup korelasyon, kovaryans, giicliik indeksi, ayiricilik giicii indeksi gibi istatistiki

degerlerden faydalanir (Aksu, Giizeller, Eser, 2019; Ark, 2015).

lojistik regresyon: Tahmin analizi olarak ifade edilebilecek bu analiz metodu bagimli

degiskenin kategorik olmas1 halinde ge¢mise ait verilerden hareketle gelecege yonelik

tahmin ¢iktilarinin elde edilmesini ifade eder (Demir, 2020; Field, 2009).

madde yanhhgi: Bir degiskenin Ol¢lilmesi amaciyla hazirlanan maddenin testi alan
alt gruplardan birine veya birkacina haksiz avantaj saglamasini ifade eder (Dogan,

Ogretmen, 2005; Thorndike, Thornike-Christ, 2014).

ordinal lojistik regresyon: Lojistik regresyon analizlerinde bagimli degisken olarak
ele alman degiskenin ordinal-hiyerarsik-sirali bir yap1 icermesi halinde kullanilan

analiz metodudur (Demir, 2020; Field, 2009).

olgme degismezligi: Olcme sonucunun gegerliliginden hareketle 6lgme aracim
olusturan maddelerin testi alan alt gruplardan birine veya birkagina haksiz avantaj
saglanmamasini ve madde parametrelerinin farkli evrenlerde testi alan katilimcilar i¢in

ayni olmasini ifade eder (DeMars, 2010; Thorndike, Thornike-Christ, 2014).

paradigma: Bilim adamlarinin ¢aligmalarinin arka planinda ortak bir gergeklik anlasi
oldugunu diisiinen Kuhn tarafindan bilim arastirmalarinda 6n plana c¢ikarilan bu
kavram bir bilim arastirmasinin arka planinda yer alan modellenmis ve sekillendirilmis

gerceklik anlayisini ifade eder (Blaikie, 2004; Kuhn, 1970).

serbestlik derecesi: Bir orneklemden hareketle hesaplanmak istenen istatistiki

degerlerin sayisiin ne kadar degisme serbestisisi oldugunu ifade eder. T testi, ki-kare
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orani, standart sapma ve regresyon analizi gibi farkli analiz metotlarinda

kullanilmaktadir (Akkoyun, 1983; Lewis-Beck, 2004).

sonlu karisim modeli: Bir diger ismi ile gizli sinif analizi olarak bilinir. Bu modeller
mevcut verinin arka planinda gizli smiflarin veya karisim pargalarinin oldugundan
hareket eder. Kiimeleme, oOl¢ekleme, yogunluk tahmini ve tesadiifi etkilerin

modellenmesi en mithim uygulama basliklarini olusturmaktadir (Vermunt, 2004).
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2. TEORIK ARKA PLAN

Epistemolojik anlamda insanligin bilme ihtiyacinin izleri felsefenin bilinen ilk
donemlerine kadar gitmektedir. Bir 6rnek olarak Grek felsefesinin temsilcilerinden
Platon insanin ne bildigi ne de bilmedigi bir seyi arastirabileceginden bahsederken
(Arslan, 2018) Aristotales ise bir duyuyu kaybedenin bir diinyay1 kaybedecegini 6ne
stirerek akil ve zihin yoluyla bilginin elde edilebilecegini belirtir (Arslan, 2018).
Felsefenin sundugu problemler ¢6ziim ihtiyacimi artirarak insanligin diisiince tarihi
boyunca modern bilime giden yolun kapisini aralamis ve dogru bilgiye giden yolda
bilim arastirmasi metotlarinin olustugu goriilmiistiir (Biiyiikoztiirk ve digerleri, 2018).
Gliniimiizde ise bir arastirmanin ingasinda felsefi pradigmalar, bu paradigmalardan
hareketle olusturulan problem ciimleleri ve problem climlelerinden hareketle secilen
metot ile stratejiler dongii halinde birbirini etkileyerek arastirmanin arka planindaki

temellerini inga etmektedir (Creswell, 2009).

Bu hususlar 1s181nda arastirmanin arka planindaki teorik yapiy1 ortaya koymak i¢in ilk
olarak arastirmanin arka planindaki paradigmalar evreni sunulmustur. Ardindan
okuma becerisinin Ol¢iilmesi ve degerlendirilmesi igin kullanilan metotlar ele
alinmistir. Akabinde arastirmanin problem ciimlesini sekillendiren ve muhtemel bir
gecerlilik tehdidi olarak ele alinan madde yanlilig1 aragtirmalarinda gelistirilen teoriler
calisma ile miinasebetli olarak aktarilmis ve ekolojik modelin bu ¢alismalar i¢indeki
yeri sunulmustur. Son olarak Tiirkiye’de PISA imtihani lizerinden yapilan aragtirmalar
siralanarak calismanin mevcut arastirmalardan benzer ve farkli yonlerinin ortaya

konulmasina gayret edilmistir.

2.1. Arastirmanin Beslendigi Paradigmalar

Madde yanlilig1 aragtirmalariin bagladigi 1960°larda testleri alan siyahi ve beyaz
katilimcilara yonelik haksiz avantajlarin arastirilmasi amaglanmigtir (Cole, 1993). Bu
bakimdan nicel arastirmalarda kullanilabilecek savunucu ve katilimcr diinya
goriisiiniin - (Creswell, 2009) ayak seslerinden biri olarak diferansiyel madde

fonksiyonu arastirmalarini saymak miimkiindiir. Yine de 21. ylizyillda degisen ve
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gelisen bilgi kaynaklari madde tepki siireclerini basit ve tek yonlii degiskenlerle
aciklamay1 imkansiz hale getirmektedir. Bununla birlikte hem bilimin dogru bilgiye
ulagma ihtiyaci hem de giiniimiiz diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinin
1960’lardan farkli sartlarda yapilmasi sebebiyle problem ciimlesinin olusmasinda iki
paradigma etkili olmustur. Birincisi mevcut degiskenler yoluyla gizli smif
analizlerinden hareketle elde edilen ¢ok smifli yapilarin aydinlatilmasinda
kullanilabilecek agiklayic1  degiskenlerin de se¢imini etkileyen pozitivist
paradigmadir. lkincisi ise Bronfenbrenner (1979) tarafindan sunulan ekolojik

yaklagimdir.

Arastirma siirecinde degiskenlerin se¢imi ve siirecin yiiriitiillmesinde faydalanilan
pozitivizm dikkatini gézlemlenebilir olan degiskenler lizerinde tutarak teorileri bunlari
organize eden araglar olarak gormektedir (Haig, 2018). Bu c¢ercevede yapilan
calismalar ise gergekligi basit oOriintiiler i¢inde gérmekte ve test edilebilir hipotezler
yoluyla gergekligin aydinlatilabilecegini savunmaktadir (Creswell, 2009; Yildirim,
Simsek, 2013). Bu yaklasim 1s1ginda planlanan arastirma birinci agsamada kullandigi
ilke eslestirme degiskeni ile lilkelere gore muhtemel yanliliklar1 belirlemistir. Sonraki
asamalarda da elde edilen gizli sinif analizleri sonucunda belirli degiskenleri ele alarak

gercekligin ortaya cikarilmasina yonelik testler yiirtitilmiistiir.

Bronfenbrenner’in yaklasimi ise ¢ocuk gelisiminde ¢evrenin etkisini vurgulamakta ve
ana degiskenleri ¢evre temasinda toplayarak cocuk gelisiminin merkezine
koymaktadir (Harkonen, 2001). Bu goriis zamanla ilk sinirlarini asarak ¢ocugun tarihi,
kiiltiirel] ve sosyal alanlarda genis degisken yapilarindan etkilendigine yonelik
goriisleri  dogurmustur  (Eisenberg, 2006). Sonrasinda sosyal bilimlerdeki
arastirmalarda gogmenlik gibi (Paat, 2013) farkli konu basliklarinda aragtirmalarin
yapilmasina katki saglamistir. Finalde ise ekolojik ¢evrenin madde tepki kuramlarini
etkileyen yoniinii esas alan bir yaklasimi temel alan ekolojik modelin madde tepki

kuramlart i¢in teklifine zemin hazirlamistir (Zumbo ve digerleri, 2015).

Tabiat1 geregi nicel aragtirmalar genel-geger sonuclar ortaya koymak amaciyla
kullanilmaktadir (Creswell, 2009). Bu amag¢ dogrultusunda ger¢ekligin ortaya
c¢ikarilmasinda klasik madde tepki kurami anlayisinin madde ve maddeye verilen tepki
ile smurlt bakis agisinin (DeMars, 2010) arastirmanin ortaya ¢ikarmaya calistigi
ortintiiler yoluyla giderilmesi hedeflenmektedir. Bu sebeple pozitivist paradigma ve

ekolojik yaklasim temele alinarak 2018 yilindaki PISA okuma maddelerine yonelik
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muhtemel madde yanliliklarinin ortaya ¢ikarilmasima caligilmistir. Ayrica karmasik
gercekligin ve Oriintiilerin ortaya ¢ikarilmasina calisilmast muhtemel madde
yanliligina isaret eden sonug¢larin maddenin kendisinden mi yoksa arka plandaki

ekolojik degiskenlerden mi etkilenildiginin ortaya konulmasini saglamistir.

2.2. Okuma Becerisinin Ol¢iilmesi ve Degerlendirilmesinde Madde Yanlihg

Problem baghiginda da belirtildigi gibi okuma becerisi ortadgretim sonundaki
tiniversiteye giris imtihanlarinda Slgiilen tek beceri olarak (Akyol ve digerleri, 2020)
Tiirkiye’de miihim bir yere sahiptir. Hem OSYM tarafindan yapilan dl¢gme ve
degerlendirme faaliyetleri hem de Milli Egitim Bakanli§i’na bagli ortadgretim
kurumlarindaki 6lgme ve degerlendirme faaliyetleri diisiiniildiigiinde Tiirkiye’deki
6lcme ve degerlendirme faaliyetlerini makro 6lgme siirecleri ve mikro dlgme siirecleri

olmak tizere iki ana baglikta toplamak miimkiin goziikmektedir.

OSYM tarafindan yapilan arastirmalar Tiirkiye’nin makro 6lgme siireglerinin en sik
ve diizenli olan yoniinii olugturmaktadir. Bir eslestirme olarak 2018 yilinda yapilan
YKS’de kullanilan testlere yakindan bakildiginda ise okuma becerisinin dl¢iilmesinde
gercek puanlar ile gozlenen puanlar arasindaki fonksiyonel bagintidan yararlanarak
lineer modelin kestirilmesini igeren Klasik test teorisinin (Baykul, 2015) esas alindig1
goriilmektedir (Tanberkan ve digerleri, 2018). Gozlemlenen puan, gercek puan ve
6lgme hatasinin toplam bir kombinasyonu olan ve genellikle giivenilirlige atfedilen
teori su sekilde ifade edilebilir (Ark, 2015):

Gozlemlenen puan= Gergek puan + 6lgme hatasi.

Burada belirtilmesi gereken en miithim husus ise klasik madde tepki kuraminin madde
ve maddeye verilen tepki siireclerine odaklanmasidir. Okuma becerisinde yapilan
makro dlgmelerin maddenin arka planindaki ekolojik yapimin madde gegerliligi ve

madde yanlilig1 iizerindeki etkisi ele alinmamaktadir.

Yine problem basliginda ele alindig1 gibi okuma becerisinin ortadgretim seviyesinde
mikro 6lgme siireglerinde ihtiyaca dayali esnek bir 6l¢gme esas alinmaktadir (Milli
Egitim Bakanligi, 2019). Bununla beraber siirecteki 6l¢me araglarinin hazirlayicisi,
uygulayicisi ve puanlayicisi olan 6gretmenlerin 6z-yeterlilikleri gesitli degiskenlerden
etkilenmektedir (Kilig, 2020). Boylece 6lgme ve degerlendirme siirecini yiiriitme

bakimindan o6z-yeterliligi saglanmamis Ogretmenlerle saglanmis 6gretmenlerin
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siiflar1 arasinda giivenilir ve gecerli 6lgme siireglerinin yiiriitiilmesi i¢in biiytik farklar
dogabilmektedir. Sinif bazinda gergeklesen mikro dlgme siireglerinde bu bakimdan
ciddi farkliliklarin dogabilme potansiyeli mevcuttur. Ayrica her sinifta olusan bu
heterojen yapt OSYM tarafindan vyiiriitilen makro &lgme siireclerine yénelik

ongoriilemeyen madde yanliligi kaynaklarinin dogmasina sebep olabilir.

Diger 6lgme araglarinda oldugu gibi okuma becerisini 6lgmede gelistirilecek 6lgme
araclarinda da 6grencilerin sahsi farkliliklarinin madde gecerliligini etkileyebilecegi
unutulmamalidir (Beydogan, 2017). Ayrica katilimcilarin sezebilecedi seviyede
goriilebilecek bir madde yanlilig1 testi hazirlayanlarin kotii niyetine atfedilerek daha

biiyiik problemlere de sebep olabilmektedir (Thorndike, Thornike-Christ, 2014).

Gelinen noktada Tiirkiye’de okuma becerisinin Olglilmesi ve degerlendirilmesi
amaciyla gelistirilmis 6lgme araglarinda madde yanliligina yonelik ekolojik arka
planin ihmal edildigi goriilmektedir. Bununla beraber okuma becerisinin dl¢tilmesi ve
degerlendirilmesinde siniflardaki mikro Olgme siireglerinde smifin ihtiyaglarina
yonelik esnek bir yaklasim mevcuttur. OSYM tarafindan vyiiriitiilen makro 6lgme
stiregleri ise statiktir. Bu sebeple ekolojik model i¢in 6rnek bir ¢alismanin yiiriitiilmesi
gelecekte yapilacak 6lgme ve degerlendirme siireclerinin sihhatine katki saglama

potansiyeline sahiptir.

2.3. Ol¢gme Araclarinda Madde Yanhhig ve Yanhlhik Belirleme Metodolojisi

Bir degiskenin dl¢ililmesi i¢in 6lgme aracinin uygulandigi evrendeki alt grubun tek bir
yapidan olustugu varsayilir. Boylece uygulamanin yapildigi katilimcilarin olusturdugu
herhangi bir gruba haksiz avantaj saglanmamasi Ongoriiliir. Iste bu noktada
katilimcilarin ¢ok sayida alt grup igcermesi ve bir veya birden fazla grubun digerine
gore haksiz avantaj elde etmesi halinde gecerliligi tehdit eden madde yanlilig1 ortaya
cikar (Ackerman, 1992). Bununla beraber belirli bir gruba yonelik madde yanliliginin
gruplara ait skorlar arasindaki anlamli farklilik olmadigi gerceginin géz Oniinde

bulundurulmasi gerekmektedir (Thissen, Steinberg, Gerrard, 1986).

Yapilan ¢aligmalarda madde yanliligin1 belirleme i¢in kullanilan en miithim deger
olarak diferansiyel madde fonksiyonu 6n plana ¢ikmakta, hatta bu tabir asir1 bir

kullanimla madde yanliligin1 ifade etmek icin zaman zaman kullanilmaktadir
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(Osterlind, Everson, 2009). Goériilmesi halinde ise haksiz avantaj saglanan gruba

yonelik 6lgmelerde 1. tip hata ihtimalini artirmaktadir (Li, 2009).

1980’lerde gegerlilik c¢alismalarina yonelik arastirmalarin  Educational Testing
Service’de de DMF iizerine odaklandigi (Dorans, 2013), Holland ve Thayer (1986)
tarafindan Mantel-Haensel prosediiriiniin madde tepki teorilerine gore daha az
maliyetli ve pratik bir analiz yolu olarak teklif edildigi goriilmektedir. Bu donem
sonrasinda Educational Testing Service (ETS) Mantel-Haenszel ve standartlastirma
yaklastmint DMF i¢in kullanmistir. Bununla birlikte Mantel-Haenszel DMEF’yi
belirlemek i¢in, standartlastirma yaklagimi ise DMF’yi tasvir etmek amaciyla pratikte

daha uygun yollar olarak goriilmistiir (Dorans, Kulick, 2006).

Mantel-Haenszel analiz teknigine bakildiginda ki-kare tizerine kurulu bir test istastigi
oldugu goriilmektedir ve odak grup ile referans gruplardaki performans farkliliginin
derecesi olgtliir (Gok, Kellecioglu, Dogan, 2010). Teknik siirecindeki analizlerde Ki-
kare istatistigi ve delta degeri kullanilarak hesaplamasi ile yapilabilir (Dogan,
Ogretmen, 2010). Analizler sonucunda ihmal edilebilir (A), orta seviyede (B) ve
yiiksek seviyede (C) seklinde 3 kategoride sonuglar siralanmaktadir. Mantel-Haenzsel
diferansiyel madde fonksiyonu degerinde referans ve odak gruplar istatistiki olarak
sifirdan farki anlamsiz veya birden kiigiikse ihmal edilebilir (A) seviyede
siiflandirilir. 1,5 tan biiyiik ise yiiksek seviyede (C) ve bunun disindaki degerler i¢in
orta seviyede (B) bulgular siniflandirilir (Dorans, Holland, 1992).

Bu ¢aligma sonrasinda ise Swaminathan ve Rogers (1990) tarafindan lojistik regresyon
analizlerinin homojen olmayan veri gruplarinda DMF i¢in Mantel-Haenszel’den daha
giiclii oldugu, homojen dagilan veri gruplari i¢in ise Mantel-Haenszel kadar giiclii
oldugu 6ne siiriilmiistiir. Akabindeki ¢aligmalarda da bu goriisii destekleyici bulgular
elde edilmistir (Rogers, Swaminathan, 1993). Ayn1 dénemde DMF nin
belirlenmesinde madde tepki kurami olabilirlik oran1 Thissen, Steinberg ve Wainer
(1993) tarafindan teklif edilir. Daha sonraki yillarda ise DMF’nin belirlenmesinde
kullanilan ortalama kovaryans yapilarmin degismezligi analizi ve madde tepki
kuramiin incelenerek birlestirildigi Bonferroni diizeltmesi (Stark, Chernyshenko,
Drasgow, 2006) teklif edilmistir. Diizenleme birka¢ bagimli veya bagimsiz degisken
iceren istatistiki testlerin tek bir veri seti lizerinde ayni anda gerceklesmesi halinde p
(anlamlilik) degeri lizerinde yapilan bir ayarlamadir. Boylece ¢ok sayida hipotezin

ayni anda test edilmesinden kaynaklanan hatali pozitif sonuglarin, yani birinci tip
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hatanin, olusmasinin 6niine gegilmeye calisilir (Napierala, 2012). Bunu yaparken takip
edilebilecek en basit yol anlamlilig1 ifade eden alfa degeri incelenen kiime sayisina

(o/n) bolmektir (Weisstein, 2004).

Bu metotlarin disinda diferansiyel madde fonksiyonu igin Lord (1980) tarafindan
tavsiye edilen y> metodu goze carpmaktadir. Scheuneman (1979) tarafindan 6ne
stiriilen bu metotta Olclilen degiskenin dogru cevaplanma ihtimalinin biitiin alt
gruplarda esit olmasi prensibi bulunmaktadir. Ki-kare degerinin hesaplanmasi
stirecinde her alt grup i¢in dogru cevap oranlar1 karsilastirilir. Bununla beraber yanlis
cevaplarin siirece dahil edilmemesinin, yeterli 6rnekleme ulasilmamasi halinde, her

zaman uygun Ki-kare dagilimini1 vermemesine yonelik uyarilarda bulunulur.

Raju’nun alan oOl¢iimiinii (Raju, 1988) diferansiyel madde fonksiyonu igin
kullanilabilecek bir diger metot olarak zikretmek gerekir. Ilgili ¢alismada madde
karakteristik egrileri arasinda, sans parametreleri esit olmadiginda, alanin sonsuz
oldugunu bulmustur. Kisaca metot sansin parametre gecerliligi lizerinde bir tehdit
olmasi prensibinden hareket eder. Raju (1990) baska bir calismasinda isaretli ve
isaretsiz alanlarin sifirdan farkli olup olmadiginin 6l¢lilmesi i¢in kullanilabileceginden
bahsederek madde parametrelerinin tahminlerine dayanan bu alanlarin 6rneklem
biiytikliigiinden etkilenebileceginden bahsetmistir. Bu sebeple Monte Carlo metodu ile
yapilacak calismalar ile emprik ¢aligsmalar yoluyla diferansiyel madde fonksiyonu i¢in
One siiriilen metotlarin mukayesesini tavsiye etmistir. Nitekim giinlimiizde Raju’nun
alan dl¢limii yaninda farkli metotlar1 da analiz siirecine dahil eden ve bu yolla daha
giivenilir bulgular elde etmeye calisan ¢calismalar mevcuttur (Hasangebi, Terzi, Kiigiik

2019).

Shealy ve Stout (1993) tarafindan teklif edilen SIBTEST testi ise iki kategorili
puanlanan maddelerde diferansiyel madde fonksiyonunun belirlenmesi igin teklif
edilmistir. Bu metotla 6lgme aracinin uygunlandigi grup ve dl¢lilmek istenen degisken

arasindaki farkliliklardan kaynaklanan 1. tip hatanin 6niine gegildigi belirtilmektedir.

Zumbo (1999) tarafindan gelistirilen ordinal lojistik regresyon metodu ise veri analizi
stirecinin birinci basamagini olusturdugu ve ilgili kisitmda detayli olarak anlatildig:
icin burada ayrica sunulmamistir. Gelistirilmis olan analiz metotlarinin
karsilastirilmasina yonelik olarak yapilan ¢aligmalar ise sadece bir metot kullanilarak

yeterince giivenilir sonuglara ulasilamayacagina yahut birinin digerine gore avantajlh
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veya dezavantajli yonlere sahip olduguna isaret etmektedir (Bolt, 2002; Kim, Cohen,
1995). Bununla beraber lojistik regresyon analizlerinin diferansiyel madde fonksiyonu
gosteren daha fazla madde bulmada elverisli oldugu (Hidalgo ve LOPez-Pina, 2004)
ve biyik veri gruplarma uygun (Finch, French, Immekus, 2016) oldugu
goriilmektedir. Sonu¢ olarak PISA’nin biiyliik veri havuzunu olusturmasi, lojistik
regresyon analizlerinin diger analiz metotlarina gore avantajli olmasi ve lojistik
regresyon analizlerinin sagladigi kapsayiciliktan hareketle uygulanacak tek analiz

metodunun pratikligi lojistik regresyon analizini 6n plana ¢ikarmaktadir.

Calismanin arka planindaki teorik yapiy1 inga eden yonleri miinasebetiyle bu metotlari
kapsayan test teorilerinden bahsetmek faydalidir. Diferansiyel madde fonksiyonlarinin
belirlenmesi i¢in kullanilan analiz metotlar1 klasik test teorisi iizerine insa edilenler ve
madde tepki kurami {izerine insa edilenler olarak iki baslikta ele alinabilir. Bunlardan
Mantel-Haenszel, lojistik regresyon ve SIBTEST klasik madde tepki kurami tizerine
bina edilmistir. Raju’nun alan 6lgimii, Lord’un ki-kare metodu ve olabilirlik orani
testleri ise madde tepki kuramu iizerine insa edilmistir (Ellis, Raju, 2003). Burada
biitiin metotlarda ortak olan husus maddelerdeki diferansiyel madde fonksiyonlarinin
uygulandiklar1 alt gruplardan yapilan dogrudan veya dolayli eslestirmelerle
belirlenmesidir. Boylece klasik diferansiyel madde fonksiyonlar1 igin eslestirme
degiskeni olarak belirlenen degiskenin arastirmanin belkemigini olusturdugu ortaya
cikmaktadir (Angoff, 1993). Metotlarin tek basina eslestirme degiskeni iizerinden
sinirl bir tablo sunmus olabilecegini burada belirtmek yerinde olacaktir. Nitekim 2015
yilinda teklif edilen ekolojik modele kadar (Zumbo ve digerleri, 2015) yapilan
caligmalarda diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinda arka plandaki ekolojik
yapidan kaynaklanan heterojen gizli siniflarin ve onlar agiklayacak degiskenlerin

varlig1 arastirmalarda kullanilamamastir.

2.4. Madde Yanhh@ Arastirmalarinda Ekolojik Modelin Yeri

Zumbo (2007) tarafindan yapilan ¢alismada tgilincii nesil diferansiyel madde
fonksiyonu analizlerinde ekolojik arka plana odaklanilan bir doneme girildigi
belirtilmistir. Bu donemde ise klasik diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinin
maddenin kendisinden elde edilen sonuglarla smirli oldugu gériilmektedir.
Bronfenbrenner tarafindan (1979) c¢ocuk gelisiminde ¢evre degiskenlerinin

ehemmiyetine dikkat c¢eken teorilerin de etkisi ile 2015 yilinda ekolojik model

20



diferansiyel madde fonksiyonu aragtirmalari i¢in teklif edilmistir (Zumbo ve digerleri,
2015). Model diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinda bir yandan kapsayici ve
biitiinliiklii bir tablo ortaya koyabilmesi bir yandan da hayatin i¢inden tabii bir bakis

agis1 sunmasi bakimindan miihimdir.

Diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinda derinlikli ve kapsayici ¢aligmalara
duyulan ihtiya¢ (Zumbo, Hubley, 2017) diisliniildiigiinde ekolojik modelin yiiksek bir
potansiyel tagidig1 sOylenebilir. Model biiyiik veri havuzlarinin analizi i¢in sonraki
arastirmalarda da kullanilmistir. Gerek cinsiyet (Chen, Zumbo, 2017) gerekse
gocmenlik (Roberson, Zumbo, 2019) ana degiskenlerinin arka planindaki ekolojik
degiskenlere yonelik yapilan c¢aligmalar diferansiyel madde fonksiyonu
arastirmalariin bir degisken ile agiklanamayacak kadar karmasik olduguna isaret

etmektedir.

Bu noktada gizli sinif analizlerinin ekolojik modelin uygulanmasindaki ehemmiyetine
deginmek gerekmektedir. Ekolojik modelin lizerinde durdugu en mithim hususlardan
biri de diferansiyel madde fonksiyonunun olusmasinda arka planda etkili olabilecek
heterojen bir gizli sinif yapisinin mevcudiyetidir (Zumbo ve digerleri, 2015). Gizli
siif analizlerinin sosyal bilimlerde arka plandaki kategorik oriintiileri ortaya ¢ikarmak
icin sunulmasi Lazarsfeld (1950) tarafindan teklif edilmistir. Gizli sinif analizleri
istatistiki bir modelin bazi parametrelerinin gozlemlenemeyen alt gruplar arasinda
farklilik gostermesinden hareket eder. Farklilik gosteren bu gruplar kategorik gizli bir
degiskenin kategorilerini olusturur (Vermunt, Magidson, 2004). Analizlerde iist
yapida gozlemlenen gostergelerdeki biitiin varyansin agiklandigi ve popiilasyondaki
her bir ferdin gizli siniflardan birinin {yesi oldugu varsayilir (Goodman, 1974).
Modeldeki kullanimi ise arka planda test maddelerinde madde yanliligini destekler
mahiyette homojen bir yapt mu yoksa diferansiyel madde fonksiyonlarinin ortaya

¢tkmasinin arka planinda heterojen ve ¢ok sinifli bir yapi1 m1 oldugunu belirlemektir.

Gizli smif analizleri model tabanli bir yaklagima sahip sonlu karisim modeli olarak da
ifade edilmektedir. Bu g¢ercevede verilerin gizli smiflara dagilimini agiklayan
modellerin analize sokulan veri havuzu ile uyumlulugu test edilir (Aricigil Cilan,
2015). Her adimda belirli sayida test edilen smiflarin model uyumlulugunun
belirlenmesi icin ki-kare degeri (x2) uyumluluk orani ve olabilirlik oram (G2)
hesaplanir (Kili¢ Depren, Bagdatli Kalkan, 2017). Analiz siireglerinde yaygin olarak

kullanilan programlardan olan R i¢in ise son donemde poLCA paketi gelistirilmistir
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(Linzer, Lewis, 2011). Bu pakette yapilan analizlerde de kag sinifli modelin segilecegi
hususunda Schwarz (1978) tarafindan gelistirilen Bayes bilgi kriteri ile Akaike
(Akaike, 1998) tarafindan gelistirilen Akaike bilgi kriteri kullanilmaktadir.

2.5. Tiirkiye’de PISA ve ABIDE Uzerine Yapilan Arastirmalar

2018 yili da dahil olmak iizere toplamda 7 defa yapilmis olan PISA arastirmalari
egitim politikalari, okuryazarlik iizerine yeni ifadeler sunmasi, hayat boyu 6grenme ile
iliskisi, diizenliligi ve genis bir kapsama alanina sahip olmasi1 bakimindan diger biiyiik
veri arastirmalarindan ayrilmaktadir (OECD, 2019). 3 yilda bir yapilan arastirmanin
mithim bir pargasint da okuma olusturmaktadir. 2018 yilinda yapilan PISA
aragtirmalart dijital okumada bilgi isleme stratejilerinin de kullanimini miimkiin
kilacak maddelerden olusmakta, boylece cagdas okuma becerilerini genis bir evren
icindeki iilke alt gruplarinda mukayeseyi miimkiin kilmaktadir (OECD, 2021). Siireg
her ne kadar ¢ok sayida iilkede yiiriitiiliiyor olsa da siyasi olarak iilke gruplarinin
siiflandirilmasinda iilkelere gore farkliliklar bulunmaktadir. Ayrica uygulama
stirecinde ilkelerin sahip oldugu imkanlar dogrultusunda yaygin olarak kullanilan
bilgisayar tabanli uygulamanin yaninda kagit tabanli olarak test maddelerinin

uygulanmasi s6z konusudur (OECD, 2019).

PISA’nin okuma becerilerini 6lgmek igin belirlenen alt faktdrler metin tiirleri,
Ogrencilerin metin ile etkilesime girerken gectigi bilis siiregleri ile sorularin zorluk
seviyeleri ve sorulara yonelik vazifelerdir (Milli Egitim Bakanligi, 2019). Soru
tiplerinin ¢agdas okuma becerileri noktasinda kapsayiciligt genis bir tablo
sunmaktadir. Ayrica Tiirkiye’deki 6grencilerin okuma basarisinda iist seviyede bilis
islemleri gerektiren acgik uglu ve kisa cevapli sorulardaki diisiik dogru cevap orani gibi
dikkat ¢ekici bilgiler saglanmaktadir (Bozkurt, 2016). PISA’nin bir diger faydas: da
Tiirkiye’de OSYM tarafindan uygulanan LGS gibi testlerin PISA kadar genis 6lgekte
dil becerilerini 6lgme imkani saglamadigin1 gdstermesidir (Batur, Ulutas, Beyret,
2018). PISA’nin TIMSS ve PIRLS gibi arastirmalarla birlikte diisiiniildiigiinde
olusturdugu cerceve ise yeni egitim politikalarinin belirlenmesinde etkileyici bir rol

oynamaktadir (Gliner ve digerleri, 2014).

Arastirmalarda sunulan en temel varsayim ise PISA’nin son uygulamanin yapildig:
2018 yilma kadar biitiin iilke gruplarinda gecerli ve giivenilir test maddeleri

olusturdugu tizerinedir (OECD, 2019). Bununla beraber bu kadar genis kiiltiirel alt
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grup icinde iilkelere gore madde yanliliklarinin olusmasi muhtemel bir sonugtur.
Yapilan arastirmalar sadece okuma becerisi degil matematik testi gibi (Ayvalli, 2016)

farkl1 madde gruplarinda da madde yanliligina isaret eden sonuglar sunmaktadir.

PISA’nin sadece akademik basariya yonelik test maddeleri degil psikometrik
ozelliklere yonelik veri havuzu saglayan maddeleri de arastirmacilar i¢in zengin bir
veri havuzu olusturmaktadir. Bu bakimdan klasik test kuram1 ve madde tepki kuramina
dayali aragtirmalarda hazirlanan maddelerin gecgerli ve giivenilir olduguna dair
sonuglar goze carpmaktadir (Ferhan, 2018). Ayrica matematik testi gibi alt basliklarda
incelenen iilke gruplart i¢in madde yanliligina yonelik bulgu elde edilmeyen

arastirmalart da eklemek gerekmektedir (Kibrislioglu, 2015).

Calismanin esas inceleme konusunu olusturan okuma becerisi ilizerine PISA’dan
hareketle Tiirkiye’de yapilan arastirmalara bakildiginda cesitli degiskenler {izerinden
okuma becerisinin agiklanmaya calisildig1 aragtirmalar ilk adimda goze ¢carpmaktadir.
Bu sonuglara gore Tiirkiye’deki ortadgretim seviyesindeki 6grencilerin okuma basarisi
cinsiyet, okula baslama yasi, anne-babanin egitim seviyesi gibi degiskenlerden
etkilenmektedir (Giirsakal, 2012). Ek olarak aile ve okul gevresine yonelik degiskenler
sadece okuma becerilerini degil, matematik ve fen okuryazarligini agiklayict
fonksiyona sahiptir (Karabay, 2013). Paralelde 2018 Oncesi yapilan PISA
aragtirmalariin tamaminda da Tiirkiye’deki katilimcilarin okuma basaris1 puanlarinin
Ogrencinin sahsi karakteri, okul ¢evresi, aile ve okul disindaki cevre gibi genis bir
sosyokiiltiirel ve sosyoekonomik yapidan etkilendigi goriilmektedir (Karakas, 2017,
Mese Soytirk, 2020; Ulug, 2019; Yiksel, Acar Giivendir, 2019). Spesifik
degiskenlerin ele alindigi 6grenme stratejisi ve okumaktan zevk alma (Tavsancil,
Yildirim, Bilican Demir, 2019) gibi degiskenlerin de okuma becerisine yonelik
sonuglar etkiledigi goriilmektedir. Nihayetinde PISA {izerine yapilmis arastirmalarin
okumaya yonelik basar1 puanlarinin ¢ok boyutlu karmasik bir oriintiiler silsilesinden
etkilendigini ortaya koymaktadir. Bu bakimdan 6grencinin ekolojik olarak iginde

bulundugu ¢evrenin okuma basarisi tizerinde etkili oldugu belirtilmelidir.

Ikinci bir kategori olarak tasviri istatistiklerden hareketle Tiirkiye basarismin
tartismaci bir iislupla incelendigi raporlastirma ¢alismalar1 6n plana ¢ikmaktadir. Bu
caligmalarda Tiirkiye’nin PISA’daki okuma basarisinin OECD f{ilkelerine gore geride
kaldig1 (Bozkurt, 2016), 6grenci basarisini etkileyebilecek faktor gruplarinda okuma

basarisinin farklilastigi (Tas ve digerleri, 2016) sonuglarina ulasilmigtir. Ayrica
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cinsiyet esitligi gibi degiskenler lizerinden Tiirkiye’ye yonelik veriler diger iilkelerle
mukayese edilebilmektedir (Pamuk, 2019). Bu bakimdan etki arastirmalari ile tasviri
istatistiklerden hareketle ortaya konan raporlastirmalarin literatiirde paralel sonuglar

sundugu goriilmektedir.

Uciincii kategoride PISA’dan hareketle belirlenen kriterler dogrultusunda Tiirkce
dersini etkileyen degiskenlere yonelik caligmalar sayilabilir. Calismalar dogrultusunda
ortadgretim Tiirk¢ce dersi kitaplarinda PISA’nin metin kriterleri ile uyumlu olmayan
miihim oranda metin bulundugu (Evci, 2021), ayrica Tiirk¢e dersi kitaplarindaki 6l¢gme
ve degerlendirme maddelerinin yetersiz oldugu (Coskun, 2013) bulunmustur. Boylece
ders kitab1 ve materyaller bakimindan okuma becerisinin PISA kriterlerine uygun bir

sekilde desteklenmedigi sonucuna ulasilabilir.

Dordiincii kategori i¢in madde yanliligina yonelik arastirmalar sunulabilir. Tiirkiye’de
PISA okuma skorlarina yonelik yapilan arastirmalar 2 alt kategoride incelenebilir: 1.
Tiirkiye disindaki tilkelere yonelik arastirmalar. 2. Tiirkiye ve diger iilkelerin birlikte
ele alindig1 arastirmalar. Tiirkiye digindaki tilkeler i¢in yapilan arastirmalar (Espinoza,
2019) ile Tirkiye ve diger iilkelerin birlikte ele alindigi arastirmalarda (Bagdu Soyler,
2020; Ceyhan, 2019; Yildirm, 2017; Ozmen, 2013) eslestirme degiskenine
odaklanilmaktadir. Bu sebeple ortaya konulan sonug¢lardan hareketle verilen tavsiyeler

maddenin kendisi ve madde tepki siireci ile sinirli kalmaktadir.

PISA gibi biiyiik 6lgekli veri toplanan arastirma projelerinin etkisi ile baslayan ABIDE
projesi akademik becerilerin {ist seviyedeki zihni becerilerde Ol¢iilmesi amaciyla
baslatilmis ve PISA’daki gibi farkli soru tiirlerinin gelistirilerek kullanilmasi
hedeflenmistir (Reyhanlioglu, Tiryaki, 2021). ABIDE verilerine yonelik yapilan
madde yanlilig1 arastirmalarinda Tiirk¢e, matematik ve fen bilimleri testlerine yonelik
diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari i¢in siklikla diferansiyel madde fonksiyonu
tespit edilmedigi goriilmektedir (Yilmaz, 2021). Son donem caligmalarinda dikkat
ceken bir husus olarak ABIDE icin elde edilen diferansiyel madde fonksiyonlarmin
genis bir ekolojik ¢evreden etkilenmis olabilecegi ve bu yonde ¢aligmalar yapilmasi
tavsiye edilmistir (Elkonca, 2020). ABIDE igin yapilan arastirmalarin acgik veri
politikasinin uygulanmamasi1 sebebiyle simirli kaldigi ve ekolojik arka yapiya

ulasilamadiginin da burada belirtilmesi gerekmektedir.
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3. METOT

Calisma bir evrenin i¢indeki ¢esitli degiskenlerin birbiri ile olan iliskisinin incelenmesi
sebebiyle arastirma agiklayici amaglhi korelasyonel bir arastirma (Fraenkel, Wallen,
Hyun, 2012) olarak tasarlanmistir. Arastirmanin yapilmasinda kullanilan veri gruplari
2018 yili PISA uygulamalarindan ve 2016 yili ABIDE uygulamalarindan elde
edilmistir. ABIDE verilerinin 2016 yilindaki Tiirkce-A alt testine cevap veren
ogrencilerden secilen 6000 kisilik veriden olugmasi sebebiyle PISA ve ABIDE’ye
yonelik arastirmanin amaglar1 verilerin yapisina gore belirlenmistir. PISA verileri
ekolojik modelin tamamen uygulanmasina miisaitken ABIDE verilerinde temin
edilebilen bagimsiz degisken sayisi cinsiyet, kurum tiirii ve bolge ile sinirlidir. Bu

cercevede arastirmanin amaclar su sekilde sunulabilir.

1. PISA arastirmalarinda okuma becerisine yonelik olarak gelistirilmis olan testlerdeki
maddelerin iilke degiskenine gore diferansiyel madde fonksiyonu gosterip

gostermedigini ortaya koymak.

2. PISA arastirmalarinda okuma becerisine yonelik olarak gelistirilmis olan testlerdeki
maddelerin iilke degiskenine gore diferansiyel madde fonksiyonu gostermesinde etkili

olan gizli siniflar1 ortaya koymak.

3. PISA arastirmalarinda okuma becerisine yonelik olarak gelistirilmis olan testlerdeki
maddelerin iilke degiskenine gore diferansiyel madde fonksiyonu gostermesinde etkili

olan gizli siiflara yonelik muhtemel agiklayict degiskenleri ortaya koymak.

4. ABIDE-2016 Tiirkce-A testi maddelerinde cinsiyet alt gruplarma yonelik

diferansiyel madde fonksiyonu goriiliip goriillmedigini ortaya koymak.

5. ABIDE-2016 Tiirkge-A testi maddelerinde kurum tiirii alt gruplarina yonelik

diferansiyel madde fonksiyonu goriiliip goriilmedigini ortaya koymak.

6. ABIDE-2016 Tiirkge-A testi maddelerinde bélge alt gruplarina yonelik diferansiyel

madde fonksiyonu goriiliip goriilmedigini ortaya koymak.
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3.1. Veri Kaynaklar:

Arastirma 2018 yilinda toplanan okuma becerisine yonelik PISA verileri ve temin
edilebilen ABIDE-2016 Tiirkce-A testi verileri iizerinden yiiriitiilmiistiir. ABIDE-
2016 Tiirkce-A testi igin arastirmaya temin edilen 6000 kisilik veri Ol¢me,
Degerlendirme ve Siav Hizmetleri genel miidiirliigii tarafindan segilmistir. 9 okuma
testi maddesine verilen cevaptan olusan veri seti katilimcilara ait cinsiyet, bolge ve

kurum tiirti degiskeni verilerini de icermektedir.

PISA verileri 2018 yilinda uygulamaya katilan 79 iilkeden elde edilen okuma testi
sonuglarindan olusmaktadir. Veriler tabakali tesadiifi 6rnekleme metodu kullanilarak
toplanmistir. ik asamada uygulamanin yapildig: iilkedeki bolgeler belirlenmistir.
Ikinci asamada okulun idari bicimi bulundugu yer ve cinsiyet dagilimi tabakalari
kullanilarak son tabaka belirlenmistir. Devaminda ise tesadiifi drnekleme kullanilarak

katilimcilar arastirmaya dahil edilmistir (Milli Egitim Bakanligi, 2019).

Hazirlanan okuma maddeleri bilgisayar tabanli ve kagit-kalem tabanli olmak tizere iki
usulde uygulanmistir. Tiirkiye bilgisayar tabanli uygulamaya dahil olan tilkeler
arasindadir (Milli Egitim Bakanligi, 2019). Sorularin uygulanmasinda ise
sahsilestirilmis test sistemi kullanilmigtir. Bu sistem Educational Testing Service
tarafindan yapilan TEOFL ve GRE imtihanlarinda uygulanan sistemle (Simsek,
Balaban, Ergin, 2019) paralel ozelliklere sahiptir. PISA’da ise sahsilestirilmis test
sistemi temel asama, 1. asama ve 2. asama olmak iizere 3 asamadan olusmaktadir
(OECD, 2019). Bu asamalar kisaca su sekilde dzetlenebilir (Milli Egitim Bakanligi,
2019):

1. Temel asamada sorularin zorluk ve kolaylik bakimindan anlamli farki yoktur ve
zorluk seviyesi bakimindan denk sorular katilimcilara sorulmaktadir. Temel boliimde
diisiik seviyede basar1 gdsteren, orta seviyede basari gosteren ve yiiksek seviyede

basar1 gosteren olmak tizere 6grenci basarisi ii¢ kategoriye ayrilir.

2. Temel boliimde diislik basar1 gosterenlerin 1. asamada kolay sorularla karsilasma
ihtimali %90, zor sorularla karsilagsma ihtimali %10, orta seviyede basar1 gosterenlerin
kolay ve zor sorularla karsilagma ihtimali %50, yiiksek seviyede bagar1 gostenlerin ise

kolay sorularla karsilagma ihtimali %10 zor sorularla karsilagma ihtimali %90°dir.

3. Nihayetinde 2. asamada temel asama ve 1. asamadan elde edilen skorlardan

faydalanilarak katilimcilarin okuma basarisinin 6l¢iilmesine ¢aligilmaktadir.
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Arastirmanin ana noktas1 Tirkiye lehine ve aleyhine okuma testi maddelerindeki
diferansiyel madde fonksiyonlaridir. Bu sebeple aragtirmanin 1. asamasinda
diferansiyel madde fonksiyonu gosterip gostermedigi belirlenen maddeler Tiirkiye nin
icinde bulundugu bilgisayar tabanli uygulamaya dahil olan maddeler analiz edilmis ve
kagit tabanli maddelere yonelik yapilan analizler tezde sunulmamaistir. Sahsilestirilmis
test sistemi sebebiyle Reading Fluency iinitesinde analizlerin yiiriitiillmesi ig¢in
maddeler gruplanmis ve ortak grup tarafindan cevaplanan 6 ayri grup i¢in analizler
yuriitiilmistiir. Analizler dogrultusunda ilgili yap1 esas alinarak 2. ve 3. asama

analizleri yiiriitiilmiis ve aragtirma tamamlanmistir.

3.2. Verilerin Analizi

Zumbo ve digerleri (2015) tarafindan gelistirilen ekolojik model ¢ergevesinde

yapilacak analizler sekillendirilmistir. Model su sekilde sunulmustur:

- e
-
PSS -

-~ - -~ -~ ~
- i - Y \\\\\\\
PR e S Sahsi karakter Lo _ _ L S
3 . - i I
’ - - - il P D
. #7 #X S EE TN
/’ ’ s = RS EERENEN
s e L AN e e ~ SN
’ ,, /’ ’ O s, ~ NN ol U /S I ~ \\ A
’ P ’ +7| Madde. test ve test >~ DA
’ ’ ’ ,' y karaldtsiistis < R A AN
4 / ’ 4 yapisiin Karaxteristigs Maddeye tepki/Test N (TR
1] 1

1 1 AYAY
! ! | performansi
Sinif ve okul __\_‘_’_/—-'T"”" ! T
o P \
)

!
! .
l\ gevrest

~~._| Ailegevresive okul - .7

Egitim sistemi, devlet G . =
= ) cevresinin digindaki gevre _-
ve milletin karakters -

-
-
- 1T

Sekil 1: Maddeye tepki ve test performansi i¢in ekolojik ¢erceve

Caligmada temel alinan model dogrultusunda klasik lojistik regresyon analizlerinden
farkli olarak diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya ¢ikmasina neden olan teorileri
de izah edecek bir metoda odaklanilmaktadir (Zumbo ve digerleri, 2015). Model
dogrultusunda PISA’nin analizleri i¢in 3 ana asama olusturulmus ve aym sekilde

basliklandirilarak analiz siireci aktarilmistir.
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3.2.1. Birinci Asama: Diferansiyel Madde Fonksiyonlarinin Belirlenmesi icin

Yapilan Ordinal Lojistik Regresyon Analizleri

Aragtirma siirecinin 1. adiminda bagimh degisken olarak belirlenen 2018 yilindaki
PISA arastirmalarinda okuma becerisi testinin maddelerine ait verilerin lilkelere gore
diferansiyel madde fonksiyonu gosterip gostermedigini belirlemek igin ordinal
(Rogers, Swaminathan, 1993) lojistik regresyon analizi yapilacaktir (Uriik, 2007).
Ikinci adimda ise temel alinan ekolojik model dogrultusunda ortaya ¢ikan diferansiyel
madde fonksiyonlarinin belirlenmesi i¢in gizli smiflarin kategorilendirilmesine
gecilecektir. Bu adimda R istatistik programinin poLCA paketi kullanilarak gizli
smiflarin belirlenmesine ¢alisilacaktir (Linzer, Lewis, 2011). Diferansiyel madde
fonksiyonunu etkileyebilecegi diisiiniilen gizli siniflarin maddeye verilen tepkiyi ne
Olciide etkiledigine yonelik olarak hangi gizli smiflarin birlikte ele alinacagina 3.
adimda karar verilecektir. 4. adimda ise 3. adimda gizli siniflara yonelik yapilan
modellemeler  dogrultusunda  analizler yapilarak elde edilen bulgular
raporlastirilacaktir. ABIDE icin veri havuzunda da analizlerin aym siire¢lerden

gegirilerek analiz edilmesi planlanmistir.

Veri analizi siirecinin 1. adim1 kendi iginde 3 baslikta analiz edilmistir. Zumbo (1999)
calismasinda akademik basar1 degiskenlerinin de ordinal (sirali) yapida bir hiyerarsik
diizen olarak degerlendirilebilecegini One siirmesi sebebiyle calismada PISA’nin
okuma becerisine yonelik olan maddelerinin analiz edilmesinin ilk adiminda sirali
lojistik regresyon kullanilmasina karar verilmistir. Teklif edilen 3 agamali bir analize

uygun olarak (Zumbo, 1999) siire¢ su sekilde tasarlanmistir:

1. Birinci asamada her {initenin maddeleri ile linite maddelerinin toplam puanlar

arasindaki regresyon incelenmistir.

2. lkinci asamada grup degiskeni olan iilke faktdr olarak analiz siirecine dahil
edilmistir. Kovaryans degeri olarak yine toplam puan analiz siirecindedir. Son olarak

bagimli degisken olarak maddenin kendisi analiz siirecinde incelenmistir.

3. Son asamada ise iilke ve iinitenin toplam puanlariin kesisimi siirece dahil edilmis
ve kurulan denklem tamamlanmistir. Analiz sonucunda ise DMF’nin seviyesinin
belirlenmesi igin iigiincii adimda elde edilen ki kare ve Negalkerke R? degerleri birinci

adimda elde edilen degerlerden ¢ikarilmistir.
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Analizler sonucunda grup degiskeni ile madde arasinda etkilesim olmamasi, yani
basar1 seviyesinin biitiin gruplarda denk seviyede yiiksek olmasi tek yonli diferansiyel
madde fonksiyonu olarak kabul edilmistir. Grup-madde etkilesimi anlamli oldugunda
ise tek bigimli olmayan diferansiyel madde fonksiyonu olduguna hiikmedilmistir
(Rogers, Swaminathan, 1993). Bir maddenin degisen madde fonksiyonu gdosterip
gostermediginin belirlenmesinin bir diger yoniinii de ki kare testleri olusturmaktadir.
Bu hususta oncelikle iki serbestlik dereceli ki kare testi, tlilke ve etkilesim etkilerini
ayn1 anda test etmede p <,01 seviyesinde anlamlilik sart1 aranmistir (Slocum, Gelin,
Zumbo, 2003). Ayrica hatali pozitif sonuglarin olugsmasini 6nlemek amaciyla
Negalkerke R? degeri “R? < ,035” ise DMF yoktur ya da ihmal edilebilir seviyedir (A),
“0,035 < R? < 0,070” ise orta seviyede DMF vardir (B), “R2 > 0,070” ise mithim
seviyede DMF vardir (C).” seklinde siniflanmistir (Jodoin, Gierl, 2001).

Analiz tablolarinin olusturulmasinda Tiirkiye i¢in madde parametre tahminleri ve
anlamlilik degeri (p) sunulmustur. Tahmin edilen ¢iktiyr ifade eden bu degerlerde
(Field, 2009) amag diferansiyel madde fonksiyonu gosterdigi belirlenen maddenin
muhtemel yanliligi ile Tiirkiye’den katilimcilara avantaj veya dezavantaj olusturulup
olusturulmadigini belirlemektir. Buradan hareket orta seviyede (B) ve yiiksek seviyede
(C) diferansiyel madde fonksiyonu gosteren maddelerin Tiirkiye lehine mi yoksa

aleyhine mi muhtemel bir madde yanliligina sahip oldugu belirlenebilecektir.

3.2.2. ikinci Asama: Gizli Simf Analizleri

2. asamadaki gizli sinif analizleri gézlenemeyen heterojen yapilarin belirlenmesi i¢in
de kullanilabilecek bir yapiya sahiptir (Vermunt, Magidson, 2004). Gizli sinif analizi
kategorik olarak skorlanmig, birbiri ile yiiksek seviyede iligkili ve goézlemlenen
verilere yoOnelik olarak yapilmaktadir. Sebeplilik bakimindan bir iliski bulunmasi
burada amag¢ degildir. Arka plandaki gdzlenmemis faktorler sebebiyle olugmus
yapilarin ortaya ¢ikarilmasi hedeflenir (Hagenaars, McCutcheon, 2002). Bu sebeple
calismada bu yapilarin ortaya ¢ikarilmasi i¢in R’in poLCA paketi kullanilmistir
(Linzer, Lewis, 2011). Yapilan analizler dogrultusunda 1. agsamada diferansiyel madde
fonksiyonu gosteren maddelere sahip olan iinitelerin arka planinda gézlemlenmeyen
gizli sinif veya smiflarin varligi aranmaistir. Bu cergevede 1 sinifli modelden baglayarak

en uygun modele ulasilana kadar analizler siirdiiriilecektir.
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R poLCA paketinden hareketle yapilacak analizlerde her adimda bir simf test
edilmektedir. Yapilan analizler sonucunda bulgular 3 grup halinde sunulacaktir. 1.
grupta serbestlik derecesi (Sd), olabilirlik oran1 (G?), ki-kare degeri (y2), Akaike bilgi
kriteri (AIC) ve Bayes bilgi kriteri (BIC) verilerek bulgular 1s181inda kag sinifli modelin
kabul edilecegi cevaplanacaktir. 1. grupta sunulan bu 6lgme degerleri i¢in detay

bilgiler 6z hali ile rapor metninin girisindeki tarifler faslinda sunulmustur.

2. grupta kabul edilen modele ait siniflarda popiilasyonun dagilimi sunulacaktir.
Boylece bilhassa arka planda heterojen bir Oriintiiye isaret eden 2 ve daha fazla sinifh

modellerin daha berrak bir sekilde sunulmasi hedeflenmistir.

3. ve son bulgu grubunda ise her siniftaki katilimcilarin diferansiyel madde fonksiyonu
gosteren maddeyi dogru veya yanlis cevaplama ihtimalleri sunulacaktir. Belirtilen 3
grupluk bulgu sunumunun verildigi tablolar yoluyla bir yandan gézlemlenmemis gizli
siniflara 151k tutulmasi ve diferansiyel madde fonksiyonlarinin maddenin kendisinden
mi yoksa arka plandaki heterojen yapidan mi kaynaklandiginin ortaya konulmasi

hedeflenmistir.

Hangi modelin kabul edilecegi hususunda Bayes ve Akaike degerleri mukayese
edilecektir. Schwarz bilgi kriteri olarak da bilinen Bayes degeri farkli boyutlardaki
modellerden hangisinin segilecegine yonelik bir ¢oziim teklifini ifade eder (Schwarz,
1978). Nominal siniflarin ortaya ¢ikarilmasini igeren gizli sinif analizi siirecinde Bayes
degeri Akaike gibi her model i¢in uyumluluk degerinin hesaplanmasini igerir
(Zucchini, 2000). Akaike degeri de gizli siniflara yonelik en uygun modelin bulunmasi
amagli kullanilma potansiyeline sahiptir (Akaike, 1998). R programinin poLCA paketi
icinde hesaplanan Bayes ve Akaike degerlerinde minimum degere sahip olan modelin
secilmesi esas alinmaktadir. Ayrica modelin gecerli sayilmasi i¢in negatif serbestlik
derecesine sahip olmamasi gerekmektedir (Linzer, Lewis, 2011). Bu sebeple negatif
serbestlik derecesine sahip olan modellerin kabul edilmemesine karar verilmistir.
Bayes ve Akaike degerlerinin ¢elismesi halinde veri havuzunun paremetrik bir tahmin

icermesi sebebiyle Bayes degeri esas alinacaktir (Vrieze, 2012).

3.2.3. Uciincii Asama: Aciklayicr Degiskenler icin Yapilan Ordinal Lojistik

Regresyon Analizleri

1. ve 3. asamada analiz metodu olarak se¢ilen lojistik regresyon analizleri 1. asamada

parametre degismezligi (DeMars, 2010) temelinde hareket etmektedir. Kullanilan

30



lojistik regresyon analizlerinin basit lineer regresyon analizlerinden farklidir. Basit
lineer regresyon analizleri siirekli degiskenleri icerirken lojistik regresyon analizleri
kategorik degiskenleri icerir (Cokluk, Sekercioglu, Biiyilikoztirk, 2012). Bu analiz
metodu tahmin edilecek bagimli degiskenin kategorik olmasi halinde ilgili degiskene
yonelik ihtimallerin elde edilmesinde kullanilmaktadir (Demir, 2020). Calismamizda
ise 1. agsamada iilke gruplarina yonelik sonuglarin elde edilmesinde ve 3. asamada
aciklayict degiskenlere yonelik ihtimallerin elde edilmesinde ilgili analiz

kullanilacaktir.

3. asamada belirtilen analizlerin se¢ilme sebebinin madde yanliliginin kaynaklarini net
olarak ortaya koymayacagi belirtilmelidir. Bununla beraber yapilan analizler
sayesinde okuma becerisi lizerinde etkili olan degiskenlerin gelecek aragtirmalarda
ekolojik arka plana yonelik veri havuzu olusturacagi ve bdylece muhtemel agiklayici

degiskenler olarak sunulmasi planlanmaistir.

Tiirkiye’de Tiirkge Egitimi alaninda yapildigi aktarilan c¢alismalardan hareketle
katilimcinin sahsi karakteri, okul ¢evresi ve aile ile okul dis1 ¢evreye dahil olan
degiskenler belirlenmistir. Ayrica Zumbo ve digerleri (2015) tarafindan kullanilan
aciklayict degiskenlerin 2009 yilindaki PISA okuma maddelerine yonelik olmasi
nedeniyle 2018 yilinda paralel degiskenlerin kullanilmasina karar verilmistir. 3.
asamada da analiz edilen okuma maddelerinin ordinal yapili bagimli degiskenler
olarak ele alinmasi sebebiyle ordinal lojistik regresyon (Demir, 2020; Field, 2009)
analizi ile gizli siniflar1 agiklayici degiskenlere yonelik veri havuzu olusturulmasina

calisilmistir.
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4. BULGULAR

Bu baglikta 2018 yilinin PISA arastirmalarinda kullanilan okuma maddelerinin
analizlerinden elde edilen bulgular sunulmustur. Akabinde ABIDE projesinden temin
edilen ABIDE 2016 Tiirkce-A testine ait 9 okuma maddesinin analizden elde edilen

bulgular raporlastirilmistir.

4.1. 2018 Yili PISA Okuma Maddelerinin 1. Asama DMF Sonuglar:

Arastirmanin bu asamasinda kategorik bagimli degiskene yonelik ihtimallerin
belirlenmesi (Demir, 2020) ve bagimli degisken olan okuma basarisinin ordinal olarak
degerlendirilebilmesi sebebiyle (Zumbo, 1999) ordinal lojistik regresyon analizi
yoluyla yapilan diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin sonuglar1 sunulmustur.
PISA maddelerinin bilgisayar tabanli ve kagit tabanli olmak {izere iki yolla
uygulanmasi sebebiyle ayni linitenin farkli iilkelerde farkli usullerle uygulanmasi s6z
konusudur. Raporlastirma asamasinda Tiirkiye’de ve birden fazla iilke grubunda
uygulanmis maddelerin bulgular1 sunulmustur. Tiirkiye’de ise sadece bilgisayar
tabanli uygulama yapilmistir. Bu sebeple kagit tabanli uygulanan maddeler tez
bulgular1 i¢inde sunulmamistir. Ayrica tek bir ililkeye uygulanmis olan iiniteler
aragtirmanin amaglarina uygun olmadigi igin rapordan ¢ikarilmistir. Son olarak bu
cercevede Household Work ve Galileo iiniteleri de sadece bir iilkeye (israil)

uygulandigindan rapor disinda tutulmustur.

Bulgulardaki madde siralamasinda ise OECD’nin arastirmacilarla paylastigi PISA
dosyasinin sundugu iinite ve madde siralamasi esas alinmistir. Tablolarin i¢ diizeninde
ise ihmal edilebilir, orta ve yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren
maddeler kendi iginde siralanmistir. Raporlastirma siirecinde sadece Reading Fluency
tinitesinde ornek olarak tablolastirma yapilmistir. Bu sayede daha 6z ve belirli bir
sekilde analiz sonuglarinin ana hatlarin1 sunmak hedeflenmistir. Arastirmacilar diger
tiniteler icin sunulan bulgular1 kontrol etmek istediginde ekler kisminda verilen
karekoddan hareketle PISA verilerine ulasabilir ve sunulan SPSS kodlar1 ve tez iginde

sunulan bilgilerden hareketle analizleri tekrarlayabilirler.
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4.1.1. Reading Fluency Unitesine Yonelik Sonuclar

Tablo 1: Reading Fluency Unitesinin Diferansiyel Madde Fonksiyonu Senuglar:

Grup (Tirkiye)-
Madde DMF DMF
DMF DMF
Madde Parametre o
Tahminleri Tiirii | Seviyesi
Tahmin p X2 p A R?
Reading
Fluency, [hmal
0,972 ,000 78485,65 ,000 0,018 A R
1. edilebilir.
Madde
Reading
Fluency fhmal
-1,369 ,000 93.628,08 ,000 0,021 A R
2. edilebilir.
Madde
Reading
Fluency Thmal
0,112 0,441 | 137.954,03 | ,000 0,027 A o
4. edilebilir.
Madde
Reading
Fluency, [hmal
-0,189 | 0,264 | 164.922,98 | ,000 0,024 A o
7. edilebilir.
Madde
Reading
Fluency, [hmal
0,309 0,071 | 29158,117 ,000 0,019 A R
8. edilebilir.
Madde
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Reading

Fluency fhmal
-0,267 | 0,103 | 249073,782 | ,000 | 0,034 R

18. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,787 0 141296,179 | ,000 | 0,032 R

19. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,329 | 0,069 | 101.585,86 | ,000 0,02 R

21. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,811 0 100.691,10 | ,000 | 0,022

24, edilebilir

Madde

Reading

Fluency, fhmal
1,098 0 232.882,47 | ,000 | 0,034 o

27. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,128 | 0,459 | 201233,132 | ,000 | 0,026 o

29. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,367 | 0,022 | 256.368,14 | ,000 | 0,034 o

30. edilebilir.

Madde
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Reading

Fluency, [hmal
-1,732 0 139.294,54 | ,000 0,031

31. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
1,146 0 56.061,83 ,000 0,031 R

32. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,422 | 0,012 | 125.643,09 | ,000 0,018 R

33. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,26 0,135 | 56.876,76 ,000 0,012 R

35. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,127 0,453 | 144676,686 | ,000 0,02 o

36. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,32 0,119 | 105.898,60 | ,000 0,024 o

38. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-1,016 0 214387,895 | ,000 0,028 o

39. edilebilir.

Madde
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Reading

Fluency, [hmal
1,171 0 127.724,26 | ,000 0,031 R

43. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,619 0 155941,751 | ,000 0,023 R

45, edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,454 | 0,014 | 210.289,55 | ,000 0,031 R

47. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-1,767 0 133332,154 | ,000 0,024 R

49. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,356 | 0,033 | 213.758,86 | ,000 0,028 o

51. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
1,692 0 170.178,83 | ,000 0,034

53. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,121 | 0,494 | 257.052,00 | ,000 0,034 o

55. edilebilir.

Madde
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Reading

Fluency, [hmal
1,237 0 216.015,78 | ,000 | 0,028 o

60. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,476 | 0,003 | 105.346,13 | ,000 0,02 o

63. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
0,503 | 0,002 |221387,521| ,000 | 0,028 o

64. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency, fhmal
1,693 0 166616,423 | ,000 | 0,029 o

34. edilebilir

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,119 | 0,411 | 140.907,57 | ,000 | 0,029 o

50. edilebilir

Madde

Reading

Fluency, fhmal
-0,007 | 0,962 | 168.912,19 | ,000 | 0,030 o

58. edilebilir.

Madde

Reading

Fluency Orta
0,059 | 0,722 | 348.821,56 | ,000 | 0,047 )

3. seviye.

Madde
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Reading

Fluency, Orta
-612 0 275.974,48 | ,000 | 0,047 )

6. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,020 | 0,995 | 242.901,61 | ,000 | 0,036 )

9. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,179 | 0,328 | 186.478,37 | ,000 | 0,036 )

11. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
-1,114 0 558.638,71 | ,000 | 0,068 )

13. Seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
1,612 0 401.358,55 | ,000 | 0,052 )

15. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
-0,704 0 482.972,39 | ,000 | 0,068 )

16. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,986 ,000 | 462.144,08 | ,000 | 0,069 )

17. seviye

Madde
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Reading

Fluency, Orta
,000 0,616 | 279.090,77 | ,000 | 0,041 )

20. seviyede.

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,051 0,77 |260191,154 | ,000 | 0,047 )

22. seviyede.

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,03 0,832 | 358.766,20 | ,000 | 0,042 )

23. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,962 ,000 | 201.778,84 | ,000 0,04 )

25. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,24 0,126 | 361.963,44 | ,000 | 0,059 )

26. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,716 0 298155,876 | ,000 | 0,041 )

28. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,41 0,004 | 277.260,36 | ,000 | 0,049 )

37. seviye

Madde
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Reading

Fluency, Orta
-0,186 | 0,305 | 274.587,64 | ,000 | 0,035 )

40. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
-0,194 0,23 | 442.148,49 | ,000 | 0,066 )

41. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
1,354 0 300.196,92 | ,000 | 0,040 )

44, seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
0,205 | 0,127 | 352.533,77 | ,000 | 0,062 )

46. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
-0,125 | 0,431 | 346.320,55 | ,000 | 0,042 )

52. seviye.

Madde

Reading

Fluency, Orta

-1,1 0 227.806,44 | ,000 | 0,043 )

59. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta

1,2 0 263.874,84 | ,000 | 0,045 )
61. seviye
Madde
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Reading

Fluency, Orta
-0,332 0,04 | 295783,548 | ,000 | 0,038 )

62. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
-1,085 0 261.073,75 | ,000 | 0,051 )

65. seviye

Madde

Reading

Fluency, Orta
1,915 0 295425,373 | ,000 | 0,043 )

606. seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
2,488 0 583.395,86 | ,000 | 0,100 )

5. seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
-0,739 0 628.391,03 | ,000 | 0,109 ]

10. Seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
-1,039 0 476.320,68 | ,000 | 0,077 )

14. seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
0,623 0 589.611,71 | ,000 | 0,075 )

42. seviye

Madde
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Reading

Fluency, Yiiksek
0,463 | 0,001 | 786.154,60 | ,000 | 0,093 C )

48. seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
2,314 0 413.095,14 | ,000 | 0,080 C )

54, seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
0,456 | 0,002 | 791.799,78 | ,000 | 0,085 C )

56. seviye

Madde

Reading

Fluency, Yiiksek
0,16 0,324 | 434.810,74 | ,000 0,07 C )

57. seviye

Madde

Ulke gruplarina yonelik muhtemel madde yanlilifina isaret eden diferansiyel madde
fonksiyonuna yonelik analizler 35 maddede DMF’ye isaret eden sonuglar ortaya
cikarmigtir. Reading Fluency tinitesindeki 25 maddenin orta seviyede, 8 maddenin ise
yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonuna sahip oldugu goriilmektedir. 3., 6.,
9,11, 13,15, 16,17, 20., 22, 23,, 25., 26., 28., 37.,40.,41., 44., 46.,52., 59., 61.,
62., 65. ve 66. maddelerde orta seviyede DMF mevcuttur. 5., 10., 14., 42., 48., 54., 56.
ve 57. maddelerde ise yiiksek seviyede DMF bulunmustur.

Orta seviyedeki DMF sonuglarinda 16 maddenin (3, 9, 11, 15, 17, 20, 22, 23, 25, 26,
28,37,44,46, 61, 66) Tiirkiye lehine DMF gosterdigi goriilmektedir. Diger 9 maddede
(6, 13, 16, 40, 41, 52, 59, 62, 65) sonuglar Tiirkiye aleyhine DMF’ye isaret etmektedir.
Yiiksek seviyedeki DMF sonuglarinda ise 6 maddenin (5, 42, 48, 54, 56, 57) Tirkiye
lehine DMF gosterdigi bulunmustur. Kalan 2 madde (10, 14) Tirkiye aleyhine
DMF’ye sahiptir. Bu sonuclar 1s18inda diferansiyel madde fonksiyonu gosteren
maddelerin ayrica incelenmesi gerekliligi de dogmaktadir. Inceleme ile sadece

aragtirmada sunulacak ekolojik model tabanli analizler degil ayni zamanda
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aragtirmadan bagimsiz olarak soru havuzunu elinde bulunduran OECD ve Milli Egitim
Bakanlig1’nin maddelere yonelik yapmasi gereken caligmalar kastedilmistir. Bu husus
arastirmacilara yonelik tavsiye ve teklifler i¢inde ayrica sunulmustur. Diger iinitelerde
de benzer bir vaziyet so6z konusu oldugu i¢in bulgular kisminda ayrica

belirtilmeyecektir.

flgili sonuglarin iki acidan miihim oldugu sdylenebilir. Birincisi iilke gruplarinda
gecerli ve madde yanlili§i tasimamasi amaciyla hazirlanmis 66 maddelik iinitenin
yarisinda ihmal edilemeyecek derecede DMF bulunmasidir. Bu bakimdan Reading
Fluency Tiirkiye’den katilimcilarin lehine ve aleyhine ciddi bir madde yanlilig1
potansiyeline sahiptir. ikincisi ise gizli smif analizinde madde yanlihig sonuglarini
etkileyecek muhtemel siiflarin olmamasi halinde bu sonuglarin madde gegerliligi igin
ciddi bir probleme isaret etmesidir. Bu sebeple 2. asama analizlerinde diferansiyel
madde fonksiyonunun ortaya ¢ikmasina sebep olabilecek muhtemel gizli siniflar
sunulacaktir. Boylece klasik DMF analizlerinin tesine gecilerek daha derinlikli ve

stimullii bir sekilde bulgularin arka planinin agiklanmasina ¢alisilmistir.

4.1.2. Machu Picchu Unitesine Yonelik Sonuclar

Machu Picchu tinitesinin analizleri neticesinde diferansiyel madde fonksiyonu
gosteren 5 madde (2, 3D, 6, 7, 4) bulunmustur. Bu sonug Tiirkiye lehine veya aleyhine
ilgili maddelerin yanlilik gdstermis olabilecegine isaret etmektedir. Unitedeki 4 madde
(2, 3D, 6, 7) orta seviyede, 1 madde ise (4) yiiksek seviyede DMF gostermektedir. Orta
seviyedeki DMF gosteren maddelerden 2. madde (,488) ve 3D (1,100) maddesinin
Tiirkiye lehine madde yanlihigr gosterdigi goriilmektedir. 6. madde (-1,191) ve 7
maddede (-,713) ise madde yanliligi Tirkiye aleyhine tahmin edilmistir. Yiiksek
seviyede DMF tespit edilen 4. maddenin (-,2,083) tahminleri ise Tiirkiye aleyhine

madde yanliligina isaret etmektedir.

9 madde igin yapilan analizlerde 5 madde igin orta ve yiiksek seviyede muhtemel
madde yanliligina isaret eden diferansiyel madde fonksiyonunun bulunmasini mithim
bir sonug¢ olara kaydetmek gerekmektedir. Gizli smif analizinde madde yanlilig1
sonuglarini etkileyecek muhtemel siniflarin olmamasi halinde bu sonuglarin madde
gecerliligi icin ciddi bir probleme isaret etmektedir. Bu sebeple iinite 2. asama

analizlerine dahil edilmistir.
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4.1.3. South Pole Unitesine Ait Maddeler

South Pole iintesi igin sadece 1. maddede (1) orta seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu tespi edilmistir. Bu sonug ilgili maddenin Tiirkiye lehine veya aleyhine
madde yanliligi gdstermis olabilecegine isaret etmektedir. Unitenin diger
maddelerinde ise DMF bulunmamustir ve tinite 5 maddeden olusmaktadir. Diferansiyel
madde fonksiyonu tespit edilen 1. maddede (-6,130) ilgili yanlilik Tiirkiye aleyhine

tahmin edilmistir.

Unitenin sadece 1 maddesinde DMF tespit edilmesi 6nceki 2 {initenin sonuglari
diistintildiigiinde pozitif bir adim olarak degerlendirilebilir. Ayrica arka planda
DMF’nin olusmasinda etki edebilecek gizli smiflarin olabilecegi ihtimali de goz
oniinde bulundurulmalidir. Bu sebeple iinite gizli sinif analizine dahil edilmistir.
Boylece gizli sinif analizlerine gore ilgili maddeye ait DMF sonuglarini etkileyen gizli

smiflarin olup olmadiginin agiklanmasina ¢alisilmistir.

4.1.4. Great Pacific Garbage Patch Unitesine Ait Maddeler

Great Pacific Garbage Patch {initesinde biitiin maddelerin diferansiyel madde
fonksiyonu seviyeleri ihmal edilebilir bulunmustur (A R? < ,035). Elde edilen sonuglar
tinite maddelerinin iilke gruplarina gére madde yanliligi i¢ermedigine isaret
etmektedir. Bu sebeple 2018 yilinda PISA’nin uygulandigi biitiin iilke gruplarinda
maddelerin gegerli oldugu sdylenebilir. Ekolojik model cergevesinde 2. asama
analizlerine maddelerin dahil edilmesi igin en azindan bir maddede orta veya yiiksek
seviyede DMF bulunmasina ihtiya¢ duyulmaktadir (Zumbo ve digerleri, 2015). Bu
sebeple {initenin tilke gruplarinda gegerli olduguna hiikmedilerek gizli siif

analizlerinin disinda kalmasina karar verilmistir.

4.1.5. Fair Trade Unitesine Ait Maddeler

Uniteyi olusturan 3 maddede de diferansiyel madde fonksiyonu ihmal edilebilir
seviyededir (A R? < ,035). Bu bakimdan iinite maddelerinin iilke gruplarmna gore
madde yanhilig1 icermedigi sdylenebilir. Ayrica ilgili sonuclar 1518inda herhangi bir
tilke grubu lehine veya aleyhine madde yanliliginin goriilmemesi maddelerin biitiin
tilke gruplarinda gegerli oldugu ihtimalini kuvvetlendirmektedir. Elde edilen sonuglar
bir onceki iinitede oldugu gibi 2. asama analizlerine gerek olmadigi sonucunu

dogurmaktadir. Bu dogrultuda iinite gizli sinif analizlerinden ¢ikarilmstir.
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4.1.6. Nalini Nadkarni Unitesine Ait Maddeler

Unite dairesinde analiz edilen 5 maddeden birinde (8) orta seviyede diferansiyel
madde fonksiyonu mevcuttur. Yiiksek seviyede de bir maddenin, 4. madde, DMF
gosterdigi belirlenmistir. Diger maddelerde ise diferansiyel madde fonksiyonu ihmal
edilebilir seviyededir. Orta seviyede DMF gosteren 8. maddenin (-,173) Tiirkiye
aleyhine madde yanlilig1 gosterdigi tahmin edilmistir. Yiiksek seviyede DMF gosteren
4. maddenin (,239) Tiirkiye lehine madde yanlilig1 gosterdigi goriilmektedir.

Elde edilen sonuclar 5 maddelik {initenin 2 maddesinde, yani miihim bir kisminda,
DMF olduguna isaret etmektedir. Bu sebeple iinitenin verdigi sonuglarin Tiirkiye
lehine ve aleyhine madde yanliliklar1 ile beraber okunmasi gerekliligi dogabilir. 2.
asama analizlerinde {initenin DMF sonuglarinin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek
gizli siniflara yonelik gizli sinif analizleri sunulacaktir. Nihayetinde DMF sonug¢larinin
ardma gecilerek daha derinlikli ve siirecin tamamin1 kapsayan bir tablo sunulmasina

calisilmigtir.

4.1.7. Sleep Unitesine Ait Maddeler

Lojistik regresyon analizi ile yapilan incelemeler neticesinde {initenin biitiin
maddelerinin diferansiyel madde fonksiyonu seviyesi ihmal edilebilir bulunmustur (A
R? < ,035). Bulgular ilgili maddelerin muhtemel bir madde yanliligina sahip olmadig1
seklinde yorumlanabilir. Ayrica 2018 yilinda yapilan PISA arastirmalarinda ilgili
maddeler uygulandiklar biitiin {ilke gruplarinda gegerli bulunmustur. Ekolojik model
gercevesinde 2. asama analizlerine maddelerin dahil edilmesi i¢in en azindan bir
maddede orta veya yiiksek seviyede DMF bulunmasina ihtiya¢ duyulmasi sebebiyle
(Zumbo ve digerleri 2015) tinitenin iilke gruplarinda gegerli olduguna hitkmedilerek

gizli smif analizlerinin disinda kalmasina karar verilmistir.

4.1.8. Sitting Disease Unitesine Ait Maddeler

Sitting Disease iinitesi 6 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde ise 4
maddede (1, 2, 5, 9) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir.
Diferansiyel madde fonksiyonu gdsteren biitiin maddelerde madde yanlilig1 Tiirkiye
aleyhine bulunmustur. Unitenin toplam madde sayis1 ile DMF gdsteren madde sayisi
oranlandiginda tlinitenin ciddi bir madde yanliligina sahip oldugu goriilmektedir. Cikan

sonuglar linitenin gizli sinif analizlerine dahil edilmesi gerektigini gdstermektedir.
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4.1.9. Book Survey Unitesine Ait Maddeler

12 maddeden olusan Book Survey iinitesinin 7 maddesinde (6, 7A, 7B, 7C, 7E, 9, 10)
orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu mevcuttur. 6 madde (6, 7B, 7C, 7E, 9,
10) i¢in DMF’den dogan madde yanhiliginin Tiirkiye aleyhine oldugu tahmin
edilmistir. 1 maddede ise (7A) madde yanlilig1 Tiirkiye lehinedir. Bu sonuglar ilgili
maddelerde olusan yanliligin Tiirkiye lehine veya aleyhine avantajlar ve dezavantajlar

sunduguna isaret etmektedir.

Elde edilen bulgularin arka planinda diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya
cikmasinda etkili olabilecek gizli simif/smiflarin belirlenmesi gerekmektedir. Bu
sebeple tinitenin gizli simif analizlerini iceren 2. asamaya dahil edilmesine karar

verilmistir.

4.1.10. Microwave Ovens Unitesine Ait Maddeler

Microwave Ovens tinitesi 13 maddeden olusmaktadir ve 13 maddenin 4’iinde (2B, 2C,
4, 12) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Bu sonuglar
initenin mithim bir kisminda iilke gruplari lehine ve aleyhine madde yanlilig1 olusmus
olabilecegine isaret etmektedir. Arastirma amacglari dogrultusunda sadece Tiirkiye
grubuna yonelik madde yanliligi tahminleri sunulmustur. Buna goére orta seviye
diferansiyel madde fonksiyonu gosteren biitiin maddelerde muhtemel madde yanlilig

Tiirkiye lehinedir.

Sonuglar diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya ¢ikmasini etkileyen gizli siniflarin
olmamas1 halinde maddelerin gegerliligi {lizerinde bir problem olduguna isaret
etmektedir. Bu sebeple muhtemel gizli siniflarin ve gizli siiflan etkileyebilecek
aciklayict degiskenlerin ortaya konulmasu gerekmektedir. Bdylece iinite ekolojik

model dairesinde 2. agsamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.11. Narcissus Unitesine Ait Maddeler

Narcissus tinitesi 3 maddeden olugsmaktadir. Ordinal lojistik regresyon analizleri ile
belirlenen diferansiyel madde fonksiyonu bulgularina bakildiginda 2 maddede (6, 7)
orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu goriilmektedir. Bu sonuglar {initenin
ciddi bir madde yanliligina sahip oldugu ihtimalini dogurmaktadir. Madde parametre
tahminlerine bakildiginda iki maddenin de Tiirkiye’nin lehine madde yanliligina sahip

oldugu belirlenmistir.
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Uniteye ait bulgular diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya c¢ikmasinda etkili
olabilecek gizli siiflarin olabilecegini akla getirmektedir. Bununla beraber tek sinifl
¢Ozlimiin bulunmas1 halinde sonuglar madde yanlilig1 ihtimalini kuvvetlendirecektir.
Bu sebeple iinitenin 2. asamaya ait gizli sinif analizlerine dahil edilmesine karar

verilmigtir.

4.1.12. Chocolate and Health Unitesine Ait Maddeler

Chocolate and Health iinitesi 4 maddeden olusmaktadir ve 2 maddede (2, 3) orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Sonuglar ilk asamada
tinitenin yarisinda ciddi bir madde yanliligi potansiyeli bulunduguna ve {ilke
gruplarinda maddenin yapisina gore haksiz avantaj ve dezavantajlar saglamis
olabilecegine isaret etmektedir. Diferansiyel madde fonksiyonu orta seviyede bulunan
maddelerde 2. madde (3,055) Tiirkiye lehine madde tahmin parametresine sahip iken

3. madde (-,706) Tiirkiye aleyhine madde tahmin parametresine sahiptir.

Bulgular muhtemel madde yanliligmma ait sonuglarin ortaya ¢ikmasinda etkili
olabilecek gizli siniflara ait analizlerin yapilmasi ihtiyacini ortaya ¢ikarmaktadir. Bu
cercevede ekolojik modele uygun olarak iinitenin gizli sinif analizlerine dahil
edilmesine karar verilmistir. Boylece daha derinlikli ve kapsayict bir tablo

olusturulmasina ¢aligilmistir.

4.1.13. Building a Legend Unitesine Ait Maddeler

Building a Legend iinitesi 5 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 1
maddede (3) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu bulunmustur. Her ne kadar
tinitede sadece 1 adet madde yanlilig1 ihtimali bulunan madde olsa da gecerlilik
bakimindan problem teskil eden bir husus olabilecegini notlamak gerekmektedir.
Maddenin parametre tahminleri 3. maddede (-,120) Tiirkiye’nin aleyhine madde

yanlilig1 olabilecegine isaret etmektedir.

Elde edilen diferansiyel madde fonksiyonu sonucunun daha derinlikli anlagilmasi i¢in
sonucun ortaya ¢ikmasinda etkili olmus olabilecek muhtemel gizli siniflarin ortaya
konulmasi gerekmektedir. Ilgili analizi sonucunda birden fazla smifin {inite sonuglari
tizerinde etkili olmas1 halinde klasik analizlerin muhtemel bir madde yanliligin1 ortaya
koymada yeterli olmadigina hiikkmedilebilir. Bu sebeple iinite 2. asamada yapilacak

gizli siif analizlerine dahil edilmistir.

47



4.1.14. Bulletin Board Unitesine Ait Maddeler

Bulletin Board {initesi 5 maddeden olugmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon
analizi sonucunda 1 maddede (1) orta seviyede ve 1 madde de (2) yiiksek seviyede
diferansiyel madde fonksiyonu bulunmustur. Sonuglar {initenin miithim bir kisminda
madde yanlhiligina isaret eden diferansiyel madde fonksiyonu oldugunu
gostermektedir. Ulke gruplarma yonelik haksiz avantaj veya dezavantaj
saglayabilecek bu husus gecerlilik bakimindan da bir problem olusturmaktadir. Bu
hususta orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 1. maddenin (,258)
tahmin parametresi Tiirkiye lehinedir. Yiiksek seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu gosteren 2. maddenin (-,252) ise madde tahmin parametresi Tiirkiye

aleyhinedir.

Bulgular {iiniteye ait sonuglarin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek gizli siniflar
ihtimalini dogurmaktadir. Bu sebeple muhtemel bir madde yanliligin1 ortaya
cikarabilecek gizli siniflarin analizler yoluyla, varsa, ortaya cikarilmasi faydali

olacaktir. Boylece iinitenin 2. asama analizlerine dahil edilmesine karar verilmistir.

4.1.15. Olympic Flag Unitesine Ait Maddeler

Olympic Flag iinitesi 9 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 2
maddede (4B, 7) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu bulunmustur. Her ne
kadar tinitenin siirlt bir kismina ait olsa da bu husus iilke gruplarinda haksiz avantaj
veya dezavantaj saglamasi bakimindan miihimdir. Bu sebeple muhtemel madde
yanliligina da kapi1 aralamaktadir. Diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilen
maddelere bakildiginda 4B maddesinin (-,467) Tiirkiye aleyhine, 7. maddenin (2,003)

ise Tiirkiye lehine yanlilik gosterdigi s6ylenebilir.

Elde edilen bulgular diferansiyel madde fonksiyonunun olusmasinda etkili olmus
olabilecek gizli siniflara yonelik analiz siirecinin siirdiiriilmesini gerekli kilmaktadir.
Bu yolla muhtemel bir madde yanliliginin daha derinlikli anlagilmasi veya muhtemel
bir ekolojik arka planin ortaya c¢ikarilmasi miimkiin olacaktir. Bu sebeple iinite 2.

asama analizlerine dahil edilmistir.

4.1.16. Sebastiao Salgado Unitesine Ait Maddeler

Sebastiao Salgado iinitesi S maddeden olusmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon

analizleri neticesinde 1 adet (5) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gésteren
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madde tespit edilmistir. Bu sonug ilgili maddenin iilke gruplar1 lehine ve aleyhine
madde yanlilig1 gostermis olabilecegine isaret etmektedir. Orta seviyede diferansiyel
madde fonksiyonu bulunan 5. maddenin (-,317) tahmin parametrelerine bakildiginda

muhtemel madde yanliliginin Tiirkiye aleyhine oldugu goriilmektedir.

Sonuglar diferansiyel madde fonksiyonunun olusmasinda etkili olabilecek muhtemel
gizli smiflarin goéz onlinde bulundurulmasimi gerekli kilmaktadir. Bu sebeple ilgili

tinite de 2. asamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.17. Message in a Bottle Unitesine Ait Maddeler

Message in a Bottle initesi 12 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler neticesinde
ise toplamda 2 maddede (10, 13B) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit
edilmistir. Bulgular ilgili maddelerin iilke gruplarinda lehe veya aleyhe madde
yanlilig1 gostermis olma ihtimalini kuvvetlendirmektedir. Madde yanliligi ihtimali
bulunan maddelerin parametre tahminlerine bakildiginda iki maddenin de Tiirkiye

lehine madde yanlilig1 gosterdigi goriilmektedir.

Elde edilen bulgular iinitenin miithim bir kisminda madde yanliligi ihtimalinin
olmasinin yaninda diferansiyel madde fonksiyonlarinin olugsmasinda etkili olabilecek
gizli siniflar thtimalini de gostermektedir. Bu sebeple varsa muhtemel gizli siniflarin
ortaya ¢ikarilmasi mithimdir. Boylece tlinite 2. asamadaki gizli sinif analizlerine dahil

edilmistir.

4.1.18. Drugged Spiders Unitesine Ait Maddeler

Drugged Spiders 5 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 1 maddede
(2) diferansiyel madde fonksiyonu bulunmustur. Unitenin toplam madde sayis1 iginde
1 maddenin orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu bulunmasi gegerlilik i¢in bir
tehdit olarak degerlendirilebilir. Ayrica iilkelerin lehine ve aleyhine madde yanlilig
thtimali dogmaktadir. Diferansiyel madde fonksiyonu gosterdigi tespit edilen 2.
maddenin (,821) ise parametre tahmini Tiirkiye lehine bir madde yanliligina isaret

etmektedir.

Bu finitede de elde edilen sonuglar diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya
cikmasinda etkili olabilecek muhtemel gizli smiflarin  belirlenmesine ihtiyag
duyulmaktadir. Béylece Drugged Spiders’in da 2. asama analizlerine dahil edilmesine

karar verilmistir.
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4.1.19. Exchange Unitesine Ait Maddeler

Exchange tiinitesi 3 maddeden olusmaktadir. Yapilan lojistik regresyon analizi
neticesinde 1 maddede (1) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit
edilmistir. Muhtemel bir madde yanlili§ina isaret eden bu husus iilke gruplarinda {inite
puanlarinin gegerliligi igin bir tehdit olusturmaktadir. 1. maddede (1,232) tespit edilen
diferansiyel madde fonksiyonu i¢in hesaplanan parametre tahminine bakildiginda

Tirkiye lehine muhtemel bir madde yanlilig1 goriilmektedir.

Unitedeki madde sayisinin azligi ve 3 maddeden birinde diferansiyel madde
fonksiyonunun bulunmasi varsa gizli siniflarin ortaya c¢ikarilmasini miihim hale

getirmektedir. Bu sebeple Exchange {initesi 2. agsama analizlerine dahil edilmistir.

4.1.20. Work Right Unitesine Ait Maddeler

Work Right {initesi 3 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 1 madde
(6) i¢in orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Diger linitelerde
oldugu gibi bu tlinitede de ilgili sonug iilke gruplarinda muhtemel bir madde yanliligina
isaret etmektedir. Diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 6. maddede (-,425) ise

muhtemel madde yanlilig: Tiirkiye’nin aleyhine bulunmustur.

Elde edilen bulgular muhtemel gizli simiflarin sonuglar etkileyebilecegine isaret
etmektedir. Daha derinlikli ve kapsayici bir tablo olusturmak adina bu tinitede de gizli
sinif analizlerinin yapilmasi1 gereklidir. Bu sebeple Work Right iinitesi 2. asama

analizlerine alinmustir.

4.1.21. World Languages Unitesine Ait Maddeler

World Languages iinitesi 4 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler neticesinde
tinitenin 2 maddesinde (6, 8) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit
edilmistir. Bulgular bu fiinite i¢in de iilke gruplarma yonelik muhtemel bir madde
yanliligina isaret etmektedir. Boylece iilke gruplarinin lehine ve aleyhine madde
yanliliklar1 olusabilmektedir. Tiirkiye i¢in hesaplanan madde tahmin parametrelerine
gore 6. madde (-1,008) ve 8. maddenin (-,271) parametre tahminleri Tiirkiye aleyhine

bir madde yanliligina isaret etmektedir.

Elde edilen bulgular 1s18inda World Languages tinitesinin diferansiyel madde
fonksiyonu sonuglarini etkileyen gizli siniflarin olabilecegi goriilmektedir. Bu sebeple

tinitenin gizli smif analizlerini igeren 2. asamaya dahil edilmesine karar verilmistir.
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Boylece maddenin kendisinden mi yoksa ekolojik arka plandan mi1 kaynaklanan bir

DMF sonucu olup olmadiginin anlasilmasina yonelik daha fazla veri elde edilecektir.

4.1.22. Telephone Unitesine Ait Maddeler

Telephone {initesi 3 maddeden olusmaktadir. Yapilan lojistik regresyon analizleri
neticesinde 1 maddede (2) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu bulunmustur.
Bu sonuglar initenin iilke alt gruplarindaki gecerliligi hakkinda probleme isaret
etmekte ve muhtemel madde yanliligi ihtimalini akla getirmektedir. Orta seviyede
diferansiyel madde fonksiyonu bulunan 2. maddede (,374) muhtemel madde yanlilig

ise Tiirkiye lehine bulunmustur.

Elde edilen sonuclar diferansiyel madde fonksiyonunun gizli siniflardan ve gizli
smiflar1 etkileyen ekolojik arka plandan kaynaklanabilecegi ihtimalini akla
getirmektedir. Bu sebeple Telephone {initesinin gizli sinif analizlerinin yapilacag 2.

asama analizlerine dahil edilmesine karar verilmistir.

4.1.23. Making News Travel Unitesine Ait Maddeler

Making News Travel iinitesi 4 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler neticesinde
4 maddenin 3’tinde (3, 4, 7) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit
edilmistir. Bu sonucun 1s181inda bu tinite icin de iilke alt gruplarindaki gecerlilik i¢in
muhtemel bir problemin tespit edildigi sOylenebilir. Madde yanliligi anlamina
gelebilecek bu husus farkli iilke alt gruplarinin lehine ve aleyhine yanlilik
olusturmaktadir. Maddelerin tahmin parametrelerine bakildiginda 3. madde (1,152)
Tiirkiye lehine madde yanliligi gosterirken 4. madde (-2,686) ve 7. madde (-,568)

Tiirkiye aleyhine madde yanlilig1 gostermektedir.

Sonuglar 15181nda diferansiyel madde fonksiyonlarmin ortaya c¢ikmasinda etkili
olabilecek gizli siniflarin ortaya ¢ikarilmasina ihtiya¢ duyulmaktadir. Bu sebeple tinite

2. asamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.24. CIliff Palace Unitesine Ait Maddeler

Cliff Palace iinitesi 6 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 3
maddede (6, 9, 10) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu bulunmaktadir.
Sonucun 6nceki tinitelerde oldugu gibi tilke alt gruplarina yonelik madde yanliligina

isaret ettigi sOylenebilir. Boylece gecerlilik bakimindan bir probleme de isaret
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edilmektedir. Hesaplanmis olan madde parametre tahminlerinde 6. madde (-1,197) ve
9. maddede (-,757) Tirkiye aleyhine madde yanliligina isaret ederken 10. madde
(,112) Tirkiye lehine madde yanliligina isaret etmektedir.

Ilgili sonuglar 1s181nda diferansiyel madde fonksiyonlarinin ortaya ¢ikmasinda etkili
olabilecek gizli simiflarin goz Oniinde bulundurulmasi ihtiyaci1 dogmaktadir. Bu

sebeple tinite gizli sinif analizlerini igeren 2. iliniteye dahil edilmistir.

4.1.25. Opening Night Unitesine Ait Maddeler

Opening Night iinitesi 5 maddeden olusmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon
analizleri neticesinde 2 maddede (3, 7) orta seviyede, 1 maddede ise yliksek seviyede
diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Unitenin 5 maddeden olustugu
diisiiniildiiglinde maddelerinin mithim bir kisminda diferansiyel madde fonksiyonu
belirlenmigtir. Bu vaziyet maddelerin {ilke gruplarindaki gecerliligi icin madde
yanlilig1r bakimindan miithim bir tehdit ihtimalini dogurmaktadir. Muhtemel madde
yanliliginin hangi tilkenin lehine ve aleyhine gergeklestigine dair maddelerin tahmin
parametreleri hesaplanmigtir. Buna goére 3. madde (2,045) ve 7. maddede (,413)
muhtemel madde yanlilig1 Tirkiye lehinedir. Yiiksek seviyede diferansiyel madde

fonksiyonu bulunan 5. madde (-,685) ise Tiirkiye aleyhine madde yanliligina sahiptir.

1. asama sonuglar1 Opening Night iinitesi i¢in ek analizlere ihtiyaci artirmaktadir.
Mevcut diferansiyel madde fonksiyonu sonuglarini etkileyebilecek muhtemel gizli
siiflarin ortaya cikarilmasi gerekmektedir. Bu sebeple iinite 2. asamadaki gizli siif

analizlerine dahil edilmistir.

4.1.26. Children’s Future Unitesine Ait Maddeler

Children’s Future iinitesi 4 maddeden olugsmaktadir. Yapilan analizler sonucunda 1
maddede (2) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Unitenin
tilke alt gruplarindaki gecerliligi i¢in madde yanlilig1 bakimindan bir tehdit olarak bu
sonucun degerlendirilmesi miimkiindiir. Muhtemel madde yanliliginin {ilke alt
gruplarina haksiz avantaj veya dezavantaj saglamasi s6z konusudur. Madde parametre
tahminlerine bakildiginda ise orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 2.

madde (-,448) Tiirkiye aleyhine madde yanlilig1 tasimaktadir.

Ulagilan bulgularin muhtemel bir gecerlilik problemine isaret etmesi sebebiyle

ekolojik model dogrultusunda sonucun ortaya c¢ikmasinda etkili olabilecek gizli
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siiflarin belirlenmesi gerekmektedir. Bu sebeple tinite gizli sinif analizlerine dahil

edilmistir.

4.1.27. The Cleanup Unitesine Ait Maddeler

The Cleanup lnitesi 5 maddeden olusmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon
analizleri neticesinde iinite maddelerinin tamaminda diferansiyel madde fonksiyonu
seviyesi ihmal edilebilir bulunmustur (A R? < ,035). Bu bakimdan maddelerin iilke alt
gruplarinin tamaminda gecerli oldugu sdylenebilir. Ayrica sonuglar 1s18inda tinitenin
gizli siif analizlerine dahil edilmesine gerek kalmamistir. Boylece maddeler 2. agsama

analizlerinden ¢ikarilmistir.

4.1.28. Aesop Unitesine Ait Maddeler

Aesop iinitesi 3 maddeden olusmaktadir. Ordinal lojistik regresyon analizleri
neticesinde 2 maddede (1, 5) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu
bulunmustur. Sonuglar {initenin mithim bir kisminda diferansiyel madde fonksiyonu
olustugunu ve bu bakimindan ciddi bir madde yanlilig1 potansiyeli gosterdigine isaret
etmektedir. Madde parametre tahminlerine bakildiginda ise 1. madde (,294) ve 5.
maddelerin (,989) Tiirkiye lehine madde yanlilig1 gosterdigi goriilmektedir.

Buradan hareketle sonuglarin gizli smiflar tarafindan etkilenmis olma ihtimali
dogmaktadir. Bu sebeple 2. asamadaki gizli siniflarin belirlenmesine yonelik

analizlere {inite de dahil edilmistir.

4.1.29. Teen Health Unitesine Ait Maddeler

Teen Health iinitesi 6 maddeden olugmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon
analizleri neticesinde biitiin maddelerin diferansiyel madde fonksiyonu seviyesi ihmal
edilebilir bulunmustur (A R? <,035). Bu sonug iinite maddelerin uygulandiklari biitiin
tilke alt gruplarinda gecerli olduguna isaret etmektedir. Ayrica herhangi bir madde
yanlilig1 ihtimali bulunmamaktadir. Bu sebeple ilgili maddelerin 2. asamadaki gizli

sinif analizlerinden ¢ikarilmasina karar verilmistir.

4.1.30. Biscuits Unitesine Ait Maddeler

Biscuits iinitesi 3 maddeden olugsmaktadir. Yapilan lojistik regresyon analizleri
neticesinde maddelerden birinde (1) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu

belirlenmistir. Sonug¢ {nitenin iilke alt gruplarinda madde yanliligi gostermis
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olabilecegine isaret etmektedir. Madde tahmin parametrelerine bakildiginda ise orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 1. maddenin (1,766) Tiirkiye lehine

madde yanlilig1 gosterdigi goriilmektedir.

Elde edilen sonuglar 1s181nda diferansiyel madde fonksiyonunun olusmasinda etkili
olmus olabilecek muhtemel gizli siiflar1 akla getirmektedir. Bu sebeple iinite 2.

asamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.31. Job Vacancy Unitesine Ait Maddeler

Job Vacany {initesi iki madden olusmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon
analizleri neticesinde elde edilen diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari ise ihmal
edilebilir seviyededir (A R? < ,035). Sonuglar dogrultusunda iinitenin 2018 yilinda
PISA’nin uygulandig: iilke alt gruplarinda gecerli oldugu sdylenebilir. Ayrica
maddelerin iilke gruplarinda muhtemel bir madde yanlilig1 tespi edilmemistir. Boylece

linite 2. agama analizlerinden ¢ikarilmistir.

4.1.32. Summer Job Unitesine Ait Maddeler

Summer Job tinitesi 4 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler neticesinde biitiin
maddelerde diferansiyel madde fonksiyonu seviyeleri ihmal edilebilir bulunmustur (A
R? < ,035). Elde edilen bulgular bir yandan iilke gruplarinda ilgili maddelerin madde
yanlilig1 olusturmadigina isaret ederken bir yandan da 2018 yilinda PISA’nin
uygulandig tilkelerde gecerli olduguna isaret etmektedir. Bu sebeple {inite 2. asama

analizlerinden ¢ikarilmistir.

4.1.33. Festi Rock Unitesine Ait Maddeler

Festi Rock {linitesi 7 maddeden olusmaktadir. Ordinal lojistik regresyon analizleri
yoluyla belirlenen diferansiyel madde fonksiyonu seviyelerine bakildiginda ise 3
maddenin (1, 8, 9) orta seviyede, 1 maddenin ise (3) yiiksek seviyede oldugu
goriilmektedir. Orta ve yiiksek seviyedeki maddelerinin sayisinin iinitenin toplam
madde sayisina olan oranina bakildiginda ciddi bir madde yanlilig1 ihtimali oldugu
sOylenebilir. Ayrica bu sonu¢ 2018 yilinda PISA’nin uygulandigi {ilkelerde
maddelerin gegerliligi i¢in miithim bir problem dogurmaktadir. Muhtemel madde
yanliliginin yoniine bakildiginda orta seviyedeki 8. (,870) ve 9. maddenin (,690)
Tiirkiye lehine oldugu goriilmektedir. Orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu

gosteren 1. madde ise (-,327) Tiirkiye aleyhine madde yanliligina sahiptir. Yiiksek
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seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilen 3. maddede ise (2,165) Tiirkiye

lehine madde yanlilig1 goriilmektedir.

Sonuglar 1s1831nda diferansiyel madde fonksiyonlarinin olugmasinda etkili olmus
olabilecek muhtemel gizli siniflarin ortaya ¢ikarilmasi gerekmektedir. Bu sebeple

tinite 2. asamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.34. Microlending Unitesine Ait Maddeler

Microlending {initesi 11 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler sayesinde 5
maddenin (1, 4, 5, 12A, 12D) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosterdigi
belirlenmistir. Onceki {initelerde oldugu gibi bu sonug iilke gruplari bakimindan
gecerlilik problemine isaret etmektedir. Maddelerin parametre tahminleri bakimindan
ise Tiirkiye lehine ve aleyhine madde yanliliklar1 belirlenmistir. 1. madde (-,387) ve
12D maddesinde (-,359) Tiirkiye aleyhine madde yanliligi mevcuttur. 4. madde (,116),
5. madde (,489) ve 12A maddesinde (,005) ise Tiirkiye lehine madde yanliligi

mevcuttur.

Bulgular, varsa, muhtemel gizli siniflarin ortaya ¢ikarilmasi ihtiyacini dogurmaktadir.

Bu sebeple iinite 2. asama analizlerine dahil edilmistir.

4.1.35. Space Debris Unitesine Ait Maddeler

Space Debris iinitesi 7 maddeden olusmaktadir. Tamamlanan analizler sayesinde 2
maddenin (6, 10) orta seviyede, 1 maddenin ise (13) yliksek seviyede diferansiyel
madde fonksiyonu gosterdigi belirlenmistir. Sonuglar {initenin gegerlilik bakimindan
problem tasidigina, Tirkiye lehine veya aleyhine madde yanliligi gostermis
olabilecegine isaret etmektedir. Madde parametre tahminlerine bakildiginda orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 6. maddenin (,181) Tiirkiye lehine
madde yanlihgi gosterdigi goriilmistiir. 10 madde (-,192) Tiirkiye aleyhinedir. Son
olarak 13. madde de (-,102) Tiirkiye aleyhinedir.

Sonuglar gizli sinif analizlerinin yapilmasini gerekli kilmaktadir. Boylece diferansiyel
madde fonksiyonlarinin ortaya g¢ikmasina sebebiyet verebilecek muhtemel gizli
smiflarin belirlenmesi saglanacaktir. Nihayetinde 2. asama analizine iinite dahil

edilmistir.
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4.1.36. Plastic Unitesine Ait Maddeler

Plastic iinitesi 7 maddeden olugmaktadir. Yapilan ordinal lojistik regresyon analizi
neticesinde 3 maddede (3, 4, 5) orta seviyede, 1 maddede ise (9) yiiksek seviyede
diferansiyel madde fonksiyonu tespi edilmistir. Bu sonuglar {initenin toplam madde
sayis1 disiiniildiigiinde ciddi bir madde yanlilig1 ihtimali dogmaktadir. Ayrica iinite
maddelerinin uygulamanin yapildig1 {ilkelerdeki gecerliligi i¢in bir tehdit
dogmaktadir. Muhtemel madde yanliligmin Tiirkiye lehine veya aleyhine olup
olmadiginin belirlenmesi i¢cin maddelerin parametre tahminleri hesaplanmistir. Buna
gore orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 4. madde (,986) ve 5.
madde (,901) Tiirkiye lehine, 3. madde ise (-,672) Tiirkiye aleyhine madde yanliliina
sahiptir. Yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonuna sahip 9. madde (3,091) ise
Tiirkiye lehinedir.

Sonuglar muhtemel gizli smiflarin diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya
¢ikmasinda etkili olma ihtimalini akla getirmektedir. Bu sebeple bu {inite de 2. agsama

analizlerine dahil edilmistir.

4.1.37. Alfred Nobel Unitesine Ait Maddeler

Alfred Nobel tinitesi 7 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 2
maddede (1, 10) orta seviyede, 2 maddede ise (4, 15) yiiksek seviyede diferansiyel
madde fonksiyonu tespit edilmistir. Sonuglar {initenin iilke gruplarinda gegerli
olmasina ydnelik muhtemel bir madde yanliligi problemine isaret etmektedir. Ilgili
maddelerin Tiirkiye lehine veya aleyhine madde yanlilig1 gosterip gostermediginin
belirlenmesi i¢in maddelerin parametre tahminleri belirlenmistir. Buna gore orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 1. madde (,912) ve 10. madde (,630)
Tiirkiye lehine madde yanlihigi gostermektedir. Yiiksek seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu gosteren maddelerde ise 4. madde (-,359) Tiirkiye aleyhine iken 15. madde
(,505) Tiirkiye lehine madde yanlili§1 gostermektedir.

Bulgular dogrultusunda {iinite maddelerinde tespit edilen diferansiyel madde
fonksiyonunun muhtemel gizli siniflardan kaynaklandigini s6ylemek miimkiindiir. Bu

sebeple iinitenin 2. agsama analizlerine dahil edilmesine karar verilmistir.
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4.1.38. Nikola Tesla Unitesine Ait Maddeler

Nikola Tesla tnitesi 12 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler sayesinde 8
maddede orta seviyede (4 ,6, 10, 12, 13, 14A, 14D, 14E), 3 maddede ise (7, 14B, 14C)
yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Unitenin madde
sayisina oranla disiiniildiigiinde iinite ciddi bir madde yanlilig1 tehdidine sahiptir.
Ayrica bu sonug iilke gruplarinda maddelerinin gecerliligi i¢in ciddi bir tehdide isaret
etmektedir. Muhtemel madde yanliliginin Tirkiye lehine mi aleyhine mi oldugunun
belirlenmesi i¢in maddelerin tahmin parametreleri hesaplanmistir. Buna gore orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren maddelerde 4. madde (-,054), 10.
madde (-,427), 12. madde (-,645), 14A maddesi (-,523), 14D maddesi (-,152), 14E
maddesi (-1,467) Tiirkiye aleyhine madde yanliligina sahiptir. 6. madde (,592) ve 13.
madde (1,961) ise Tiirkiye lehinedir. Son olarak yiiksek seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu gdsteren 7. madde (2,053), 14B maddesi (1,630) ve 14C maddesi (2,141)

Tiirkiye lehine madde yanliligina sahiptir.

Bulgular 1s181nda {initenin sonuglarini etkileyen gizli siniflarin olmast muhtemeldir.
Buradan hareketle iinitenin 2. asamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmesi

kararlastirilmistir.

4.1.39. Question of the Week Unitesine Ait Maddeler

Question of the Week {iinitesi 7 maddeden olusmaktadir. Yapilan ordinal lojistik
regresyon analizleri neticesinde biitiin maddelerde diferansiyel madde fonksiyonu
seviyesi ihmal edilebilir bulunmustur (A R? < ,035). Bu bakimdan iinite maddelerinin
2018 yilinda PISA’nin uygulandig: iilke gruplarinda gecerli oldugu ve madde yanlilig
olusturmadig1 sonucuna varilabilir. Elde edilen sonuglar dogrultusunda iinite 2. agsama

analizlerinden ¢ikarilmistir.

4.1.40. The Favour Unitesine Ait Maddeler

The Favour tinitesi 11 maddeden olusmaktadir. Analiz siirecinin sonunda iki maddede
(5, 6) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu belirlenmistir. Bu bakimdan
maddelerin iilke gruplarindaki gecerliligi bakimindan miihim bir problem olarak
sonuglar not edilebilir. Maddelerin parametre tahminlerine bakildiginda ise 5. madde
(,520) ve 6. maddede (,970) tespit edilen diferansiyel madde fonksiyonunun Tiirkiye

lehine madde yanliligina isaret ettigi goriilmektedir.
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Sonuglar 6nceki tinitelerle paralel sekilde diferansiyel madde fonksiyonunun ortaya
cikmasinda etkili olabilecek gizli siniflarin  belirlenmesi gerekliligini ortaya

¢ikarmaktadir. Bu sebeple iinite 2. asamadaki gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.41. Rapa Nui Unitesine Ait Maddeler

Rapa Nui iinitesi 12 maddeden olugmaktadir. Yiriitilen ordinal lojistik analizleri
neticesinde 6 maddede orta seviyede (1, 6, 6B, 6E, 9, 11), 1 maddede ise (5) yiiksek
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Bu sonuglar {initenin mithim
bir kisminda muhtemel bir madde yanliligina isaret etmektedir. Ayrica bu husus
tinitenin iilke gruplarina yonelik gegerliligine tehdit olusturmaktadir. Maddelerin
parametre tahminlerine bakildiginda orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu
gosteren 1. madde (,678), 6. madde (4,171), 6B maddesi (-1,161) ve 9. madde (,367)
Tiirkiye lehine madde yanlilig1 potansiyeline sahiptir. 6E maddesi (-1,161) ve 11.
maddede (-2,189) ise muhtemel madde yanliligi Tirkiye aleyhinedir. Son olarak
yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonu goriilen 5. maddede (-1,119) ise
potansiyel madde yanlilig1 Tiirkiye aleyhinedir.

Sonuglar ilgili tinitede de diferansiyel madde fonksiyonlarinin ortaya ¢ikmasinda etkili
olabilecek gizli siniflarin belirlenmesini gerekli kilmaktadir. Bu sebeple {inite 2. agama

analizlerine dahil edilmistir.

4.1.42. The Skellig Rock Unitesine Ait Maddeler

The Skellig Rock iinitesi 7 maddeden olugsmaktadir. Analizler sonucunda 5 maddede
orta seviyede (3, 5, 6, 12, 14), 1 madde de (9) yiiksek seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu bulunmustur. Bu bakimdan iinitenin de madde yanlilig1 potansiyeli tasidig:
ve iilke gruplar i¢in gegerlilik problemine sahip oldugu séylenebilir. Madddelerin
parametre tahminlerine gore orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren
maddelerde 3. madde (,297), 12. madde (,310) ve 14. madde (,316) Tiirkiye lehine
madde yanliligina sahiptir. Orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 5.
madde (-,185) ve 6. madde (-,329) ise Tiirkiye aleyhine madde yanliligina sahiptir.
Son olarak yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonuna sahip 9. madde (-1,569)

ise Tiirkiye aleyhinedir.

Analizler neticesinde ¢ikan sonug gizli siniflarin belirlenmesine yonelik ihtiyaca isaret

etmektedir. Bu sebeple {inite 2. asama analizlerine dahil edilmistir.
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4.1.43. Smoke Jumpers Unitesine Ait Maddeler

Smoke Jumpers tnitesi 16 maddeden olusmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 3
maddede orta seviyede (4, 11F, 13) ve 1 maddede (3) yiiksek seviyede diferansiyel
madde fonksiyonu belirlenmistir. Sonuglar dogrultusunda tinitenin tilke gruplarindaki
gegcerliligi bakimindan muhtemel bir probleme isaret edilmektedir. Ayrica Tiirkiye
lehine veya aleyhine ilgili maddelerin yanlilik géstermesi s6z konusudur. Maddelerin
tahmin parametrelerine bakildiginda 4. madde (1,234) ve 13. madde (1,257) Tiirkiye
lehine madde yanliligina sahiptir. 11F maddesi ise (-1,179) Tiirkiye aleyhinedir. Son
olarak yiiksek seviyede diferansiyel madde fonksiyonuna sahip 3. madde (,569) ise

Tiirkiye lehine muhtemel bir madde yanliligina sahiptir.

Bulgular 1s1ginda diferansiyel madde fonksiyonu goriilmesinde etkili olabilecek gizli
siiflarin belirlenmesi ihtiyaci olugsmustur. Bu sebeple iinite 2. agsamadaki gizli sinif

analizlerine dahil edilmistir.

4.1.44. Employment Unitesine Ait Maddeler

Employment {initesi 7 maddeden olusmaktadir. Ordinal lojistik regresyon analizleri
neticesinde 4 maddede (1A, 1C, 1E, 2) orta seviyede, 1 maddede ise (1D) yiiksek
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Sonuclardan hareketle ilgili
maddeler hem madde yanlilig1 olusturmakta hem de iilke gruplarinda gecerlilige
yonelik tehdit olugturmaktadir. Madde yanliliginin yoniine bakildiginda orta seviyede
diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 1A maddesi (4,136), 1C maddesi (,697) ve 2.
madde (,735) Tirkiye lehine madde yanliligina sahiptir. 1E maddesinde ise (-,360)
madde yanlilig1 Tiirkiye aleyhinedir. Son olarak yiiksek seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu gosteren 1D maddesi i¢in (,194) muhtemel madde yanliligi Tiirkiye

lehinedir.

Sonuglar Employment iinitesi bulgularinin da ortaya ¢ikmasini etkileyen muhtemel
gizli simiflarin var olma ihtimalini akla getirmektedir. Bu sebeple iinite 2. asamada

analiz edilecek tinitelere dahil edilmistir.

4.1.45. Gulf of Mexico Unitesine Ait Maddeler

Gulf of Mexico tnitesi 3 maddeden olugsmaktadir. Diferansiyel madde fonksiyonu
seviyelerini belirlemek icin yapilan ordinal lojistik regresyon analizleri neticesinde

biitiin maddelerin seviyeleri ihmal edilebilir bulunmustur (A R? < ,035). Elde edilen
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bulgular 1s1¢inda analiz edilen maddelerin 2018 yilinda PISA’nin uygulandigi
ilkelerde gecerli oldugu ve herhangi bir madde yanliligi tehdidi bulunmadigi

sOylenebilir. Bu sebeple iinite 2. asamadaki gizli sinif analizlerinden ¢ikarilmistir.

4.1.46. Portrait Unitesine Ait Maddeler

Portrait iinitsi 5 maddeden olugsmaktadir. Yapilan analizler sonucunda 3 maddede (2,
3, 6) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu bulunmustur. Muhtemel madde
yanliligiin yonii i¢in ise maddelerin parametre tahminleri yapilmistir. Buna gore 2.
madde (,312) ve 3. madde (,437) Tiirkiye lehine muhtemel madde yanliligina sahiptir.
6. madde ise (-4,398) Tiirkiye aleyhine madde yanliligi gostermektedir. Bulgular
muhtemel madde yanliliginin iilke gruplarinda tinitenin gegerliligi i¢in bir tehdit
olusturduguna isaret etmektedir. Bu sebeple iinite gizli sinif analizlerini iceren 2.
asamaya dahil edilerek diferansiyel madde fonksiyonunu etkileyebilecek gizli

smiflarin ortaya ¢ikarilmasina calisilacaktir.

4.1.47. Optician Unitesine Ait Maddeler

Optician tinitesi 4 maddeden olusmaktadir. Analizler sonucunda 2 maddede (1, 3) orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Bu sonuglar 1s1ginda iinitede
ciddi bir madde yanhilig1 potansiyeli oldugu sdylenebilir. Ayrica tlilke gruplarinda
tinitenin gecerliligi problemi i¢in bir tehdit olusmaktadir. Maddelerin parametre
tahminlerine bakildiginda ise 1. maddede (,013) ve 3. maddede (,328) Tiirkiye lehine
madde yanlilig1 goriilmektedir. Sonuglar 15181inda diferansiyel madde fonksiyonlarinin
olugmasinda etkili olabilecek, varsa, muhtemel gizli smiflarin ortaya ¢ikarilmasi

gerekmektedir. Bu sebeple {inite 2. asama analizlerine dahil edilmistir.

4.1.48. Kokeshi Dolls Unitesine Ait Maddeler

Kokeshi Dolls tinitesi 3 maddeye sahiptir. Analizler sonucunda 1 maddede (2) orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Unitenin madde sayist
diisiiniildiiglinde tnitenin gecerliligi icin muhtemel bir madde yanlhiligi miithim bir
tehdit sebebi olabilir. 2. maddenin parametre tahminlerine bakildiginda ise Tiirkiye
lehine muhtemel bir madde yanliligi goriilmektedir (8,131). Bu sonuglar 1s18inda
diferansiyel madde fonksiyonlarmin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek muhtemel
gizli siiflarin ortaya ¢ikarilmasina ihtiya¢ duyulmaktadir. Bu sebeple iinite 2. asama

analizlerine eklenmistir.
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4.1.49. Literary Magazine Unitesine Ait Maddeler

Literary Magazine tinitesi 5 maddeden olugmaktadir. Yapilan analizler neticesinde 1
maddede (7) orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Elde edilen
sonug diger tinitelerle paralel sekilde muhtemel madde yanliligina ve iilke gruplarinda
tinitenin gecerliligine yonelik tehdide isaret etmektedir. Madde yanliliginin Tiirkiye
lehine mi yoksa aleyhine mi oldugunun belirlenmesi i¢in iinite maddelerinin tahmin
parametresi hesaplanmistir. Buna gore orta seviyede diferansiyel madde fonksiyonu
gosteren 7. madde (1,307) Tiirkiye lehine madde yanliligina sahiptir. Bulgular
diferansiyel madde fonksiyonlarinin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek gizli siniflarin
olabilecegini gostermektedir. Bu sebeple iinite 2. asamadaki gizli sinif analizlerine

dahil edilmistir.

4.1.50. Shirts Unitesine Ait Maddeler

Shirts tinitesi 3 maddeden olusmaktadir. Analiz siireci sonunda 1 maddede (4) orta
seviyede diferansiyel madde fonksiyonu tespit edilmistir. Bu bakimdan {initenin
potansiyel madde yanlilig1 problemine sahip oldugu goriilmektedir. Ayrica bu sonug
iilke gruplarinda tinitenin gegerliligi i¢in tehdit olusturmaktadir. Diferansiyel madde
fonksiyonu tespit edilen 4. maddenin parametre tahminlerine bakildiginda ise
muhtemel madde yanhiligimin Tiirkiye lehine oldugu gériilmektedir (1,090). Ilgili
bulgular 1s131nda diferansiyel madde fonksiyonu sonuglarinin ortaya ¢ikmasinda etkili
olabilecek muhtemel gizli siiflarin belirlenmesi ihtiyaci dogmaktadir. Bu sebeple

inite 2. agamanin gizli sinif analizlerine dahil edilmistir.

4.1.51. About a Book Unitesine Ait Maddeler

About a Book iinitesi 3 maddeden olugmaktadir ve yapilan ordinal lojistik regresyon
analizleri sonucunda biitlin maddelerin diferansiyel madde fonksiyonlari ihmal
edilebilir bulunmustur (A R? < ,035). Bulgular 1s1ginda {initenin iilke gruplarinda
gecerli oldugu ve madde yanlilig1 tasimadig sOylenebilir. Bu sonuglardan hareketle
ekolojik model c¢ercevesinde gizli sinif analizlerine geg¢ilmesine gerek kalmadigi

goriilmektedir. Boylece iinite 2. asamadaki gizli sinif analizlerinden ¢ikarilmistir.
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4.2. Gizli Siniflara Yonelik Analizler

Okuma maddeleri i¢inde iilke degiskenine yonelik olarak alt gruplarda orta ve yliksek
seviyede DMF gosteren maddelere yonelik olarak R poLCA paketi kullanilarak gizli
sinif degiskenlerinin belirlenmesine calisilmistir. Analize sadece DIF gosteren
maddelerin oldugu {niteler dahildir. Analiz siirecinde PISA’nin kullandigi
sahsilestirilmis test sistemi sebebiyle ayni cevaplayict grubunun cevapladigi sorular
gruplanarak analiz edilmistir. Analiz sonucunda elde edilen bulgular asagida

siralanmis ve agiklanmustir.

poLCA paketi i¢inde hangi modelin kabul edilecegi hususunda negatif serbestlik
derecesine sahip olmamasi 6n sart1 sonrasi Bayes ve Akaike bilgi kriteri degerlerinde
en diisiik degeri alan modelin kabul edilmesi gerekmektedir (Linzer, Lewis, 2011). Bu
sebeple negatif serbestlik derecesine sahip olan modellerin kabul edilmemesine karar
verilmistir. Bayes ve Akaike degerlerinin ¢elismesi halinde ise veri havuzunun
paremetrik bir tahmin igermesi sebebiyle Bayes degeri esas alinacaktir (Vrieze, 2012).
Sarthi ihtimaller dogrultusunda gizli sinif ihtimallerinin oldugu tablolarda arastirma
amaglart dogrultusunda sadece DMF gosteren maddeler sunulmustur. Tablolastirma
stirecinde ise her tabloda ilk olarak model mukayesesine yonelik bulgular ilk siray1,
kabul edilen smiflarin popiilasyonun yilizde kagina ait olduguna yonelik ait olma
oranlari ikinci siray1 ve son olarak her sinifin diferansiyel madde fonksiyonu gdsteren
maddeleri dogru cevaplama orani ise ti¢lincii siray1 almistir. Boylece biitiinliiklii bir

bulgu sunumu temin edilmistir.
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4.2.1. Reading Fluency Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simif Analizi

PISA’nin sahsilestirilmis test sistemi kullanmaktadir. Bu sebeple olusturulan madde
havuzu Tiirkiye 6rnekleminde biitlin katilimcilara ayn1 maddelerle uygulanmamustir.
Metot basliginin Veri Kaynaklar1 kisminda detayli olarak aktarildigi iizere katilimcilar
Once temel testi ¢ozmiis, buna gore kolay, orta ve zor seviyedeki 2. asama testini
¢ozmislerdir. Bdylece katilimcilarin ¢6zdiigii sorularin farklilasmasi ve Olgme

denkliginin saglanmasi hedeflenmistir.

Analizin yapilabilmesi i¢in ise ayni maddeyi cevaplayan katilimcilara ait verilerin
analiz edilmesi zarureti dogmaktadir. Nihayetinde poLCA paketinin ¢aligmasi i¢in
ayni katilimecilara uygulanan madde grubu ele alinarak analiz edilmis ve bulgular

sunulmustur.

4.2.1.1. Birinci Grup

3., 4., 20., 24., 27., 33., 35., 43., 52., 59. ve 61. maddelerin analiz sonuglari

sunulmustur.

Tablo 2: Birinci Grubun Maddeleri i¢in Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram (x?)
Sayisi (G?
M1 1 2036 20354.72 | 20417.61 | 5700.12 6425110
M2 2 2024 17790.47 | 17921.98 | 3111.873 | 539888.5
M3 3 2012 16489.17 | 16689.29 | 1786.573 | 6119.209
M4 4 2000 16090.24 | 16358.98 | 1363.647 | 3490.757
M5 5 1988 15939.88 | 16277.23 | 1189.287 | 2715.804
M6 6 1976 15890.44 | 16296.4 1115.843 | 2469.828
1. Siif | 2. Simf | 3. Simf 4. Simf S. Simf
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Ait 0.1286 0.0249 0.7224 0.0302 0.0939
Olma
Oram
3.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.3198 0.8721 0.0436 0.0000 0.8973
Dogru 0.6802 0.1279 0.9564 1.0000 0.1027
20.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.4010 0.1537 0.0095 0.0216 0.9725
Dogru 0.5990 0.8463 0.9905 0.9784 0.0275
52.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simf
Madde
Yanlis 0.5198 0.8806 0.1391 0.0000 0.9689
Dogru 0.4802 0.1194 0.8609 1.0000 0.0311
59.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simf
Madde
Yanlis 0.1941 1.0000 0.0112 0.8509 0.0112
Dogru 0.8059 0.0000 0.9888 0.1491 0.9888
61.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simf 4. Simf 5. Simf
Madde
Yanlis 0.3763 0.1132 0.0800 0.9118 0.0412
Dogru 0.6237 0.8868 0.9200 0.0882 0.9588

64




Bayes ve Akaike bilgi kriterleri incelenmis, en diisiik degerin esas alinmasi kriterinden
hareketle Bayes degeri esas alinarak 5 sinifli ¢6ziimiin uygun olduguna karar
verilmistir. Her ne kadar Akaike degeri ve Bayes degeri en diisiik degerden hareketle
farkli sinif sayisindaki modellere isaret etse de Bayes degerinin parametrik veri
gruplar1 i¢in daha uygun bir analiz metodu oldugu (Vrieze, 2012) gbz Oniinde
bulundurulmustur. Sonug klasik diferansiyel madde fonksiyonlarinin kabul ettigi gibi
tek sinifli ¢ézimlerin disindadir. Siniflar arka planda hetorojen ve gozlenmemis bir
Oriintliye isaret etmektedir. Boylece her smifin ayr1 bir orana sahip oldugu ve her
simifin diferansiyel madde fonksiyonu gdsteren maddeleri dogru veya yanlis
cevaplama ortaninin farklilagtigi sonucu dogmaktadir. Bu sebeple hem siniflarin biitiin
icindeki oranlarinin sunulmasi hem de her sinifin ilgili maddelerde dogru cevap verme
ihtimalinin sunulmasi derinlikli ve biitiinliiklii bir tablo olusturmak bakimindan faydali
goriilmiistiir. Katilimeilarin olusturdugu 5 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri

ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller 1. sinifi olusturan katilimcilarin 52. madde disindaki maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugunu gostermektedir. 2. siniftaki katilimcilarda 20.
ve 61. maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 3. sinifi olusturan katilimeilarda
biitiin maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 4. simiftaki katilimeilarda 3., 20.
ve 52. maddelerin dogru cevaplanma ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. Son
olarak 5. smiftaki katilimcilarin 59. ve 61. maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin

yuksek oldugu belirlenmistir.

Bulgular 15181inda Reading Fluency {initesinin 1. sinifin1 olusturan maddelere yonelik
yapilan klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizleri yetersizdir. Ekolojik model
cercevesinde gizli smiflar1 agiklayict muhtemel degiskenlerin ortaya konulmasi
amaciyla analizlerin siirdiiriilmesi gerekmektedir. Bu sebeple 3. asamada muhtemel

aciklayict degiskenlere yonelik bulgular sunulmustur.
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4.2.1.2. ikinci Grup

2., 10., 13., 18., 25. 37., 41., 42., 45., 57. ve 60. maddelerin analiz sonuglari

sunulmustur.

Tablo 3: ikinci Grubun Maddeleri i¢cin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Oram (x?)
Sayisi (G

M1 1 2036 22002.96 | 22065.71 |5508.506 | 2249198

M2 2 2024 20382.06 | 20513.27 | 3863.601 | 27509.17

M3 3 2012 18421.49 | 18621.16 | 1879.033 | 6147.64

M4 4 2000 18110.32 | 18378.45 | 1543.87 4620.945

M5 5 1988 18136.26 | 18472.84 | 1545.806 | 4006.517

1. Simf | 2. Simf | 3. Simf 4. Simif

Ait 0.0203 0.1068 | 0.1852 0.6877
Olma

Oram

10.
Madde

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif

Yanlis 1.0000 | 0.0000 | 0.3459 0.0145

Dogru 0.0000 1.0000 | 0.6541 0.9855

13.
Madde

1. Simf | 2. Simf | 3. Simf 4. Simf

Yanlis 0.0000 |0.9527 |0.4761 0.0677

Dogru 1.0000 | 0.0473 | 0.5239 0.9323
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25.
Madde

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif

Yanlis 1.0000 | 0.0207 | 0.4637 0.1812

Dogru 0.0000 |0.9793 | 0.5363 0.8188

37.
Madde

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif

Yanlis 0.9735 0.0146 | 0.3440 0.0722

Dogru 0.0265 | 0.9854 | 0.6560 0.9278

41.
Madde

1. Simf | 2. Simf | 3. Simf 4. Simif

Yanlis 1.0000 | 0.0000 | 0.3514 0.0156

Dogru 0.0000 1.0000 | 0.6486 0.9844

42.
Madde

1. Simf | 2. Stmif | 3. Simif 4. Simif

Yanlig 1.0000 0.0238 | 0.4850 0.1611

Dogru 0.0000 |0.9762 | 0.5150 0.8389

57.
Madde

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif

Yanlis 1.0000 | 0.0052 | 0.4338 0.0615

Dogru 0.0000 |0.9948 | 0.5662 0.9385

Bayes ve Akaike degerleri en diisiik deger kriteri i¢in birbiri ile uyumlu olarak 4 sinifli
modele isaret etmektedir. Elde edilen bulgular klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizlerinin linite maddeleri i¢in biitiin siireci agiklamada yetersiz oldugu yoniindedir.

Elde edilen model gizli siniflar bakimindan arka planda heterojen ve gbzlenmemis bir
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yapiya isaret etmektedir. Bu sebeple her sinifin popiilasyon i¢inde ayr1 bir orana sahip

oldugu ve her siifta dogru ve yanlis cevaplama ihtimalinin farklilagtig1 goriilmektedir.

Sartli ihtimaller incelendiginde birinci smifi olusturan katilimcilarin sadece 13.
maddeyi dogru yapma ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. sinifi olusturan
katilimcilarin 13. madde disindaki maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 3.
Sinifi olusturan katilimeilarin biitiin maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir.
Son olarak 4. sinifi olusturan katilimcilarin da biitiin maddeleri dogru cevaplama

ihtimali yiiksektir.

Raporda sunulan bulgular 1s18inda Reading Fluency {initesinin 2. sinifint olusturan
maddelerin muhtemel madde yanliligi gosterip gostermedigini belirlemede klasik
diferansiyel madde fonksiyonlar1 biitiin tabloyu agiklamakta yetersizdir. Bu sebeple
gizli smiflar1 agiklayabilecek muhtemel degiskenlere yonelik bulgular 3. asamada

tamamlanmis ve raporlastiriimistir.

4.2.1.3. Ugiincii Grup
1.,5.,14,, 22, 23., 34., 38., 47., 55. ve 65. maddelerin analiz sonuglar1 sunulmustur.

Tablo 4: Uciincii Grubun Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G?
M1 1 1013 20354.76 | 20412.1 3846.295 | 1262621
M2 2 1002 18798.75 | 18919.15 | 2268.281 | 173155.3
M3 3 991 17849.73 | 18033.2 1297.264 | 2977.642
M4 4 980 17737.77 | 17984.29 | 1163.297 | 2220.451
M5 5 969 17476.15 | 17785.74 | 879.6788 | 1422.719
M6 6 958 17455.25 | 1782791 | 836.7851 | 1264.248
1. Simf | 2. Simif | 3. Simf 4. Simif 5. Simf
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Ait 0.1537 0.6329 0.0648 0.0258 0.1226
Olma
Oram
5.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.3264 0.2758 0.6160 0.6108 0.0949
Dogru 0.6736 0.7242 0.3840 0.3892 0.9051
14.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.2965 0.1345 0.5476 0.9517 0.0080
Dogru 0.7035 0.8655 0.4524 0.0483 0.9920
22.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simf
Madde
Yanlis 0.2519 0.0116 0.5258 0.7667 0.0347
Dogru 0.7481 0.9884 0.4742 0.2333 0.9653
23.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simf
Madde
Yanlis 0.2257 0.1788 0.8196 0.0000 0.9646
Dogru 0.7743 0.8212 0.1804 1.0000 0.0354
65.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simf 5. Simf
Madde
Yanlis 0.2076 0.0000 0.2450 0.9250 0.0221
Dogru 0.7924 1.0000 0.7550 0.0750 0.9779
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Tabloda sunulan bulgularda en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 5 sinifli modele
isaret ederken Akaike degeri bunun aksine isaret etmektedir. Veri analizi igin
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 5 simifli model kabul edilmistir. Elde edilen
sonug klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin Reading Fluency iinitesinin
3. uygulama grubunu olusturan maddelere ait diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari
i¢in biitlin siireci ac¢iklamada yetersiz olduguna isaret etmektedir. Boylece 5 siiftan
her birinin arastirma evreni iginde ayr1 bir orana sahip oldugu ve okuma maddelerine
dogru cevap verme ihtimallerinin farklilastig1 sonucuna ulasilmaktadir. Katilimeilarin

olusturdugu 5 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller dogrultusunda 1. sinifi olusturan katilimcilarin biitiin maddeleri dogru
cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. smifi olusturan katilimeilar i¢in de ayni vaziyetin
gecerli oldugu goriilmektedir. 3. smifi olusturan katilimcilarin sadece 65. maddeyi
dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 4. smifta ise sadece 23. maddenin dogru
cevaplanma ihtimali yliksektir. Son olarak 5. sinifi olusturan katilimcilarin 23. madde

disindaki biitiin maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksek olarak bulunmustur.

Bulgular 1s1ginda klasik diferansiyel madde fonksiyonlarinin yetersiz kaldigr ve
gbzlemlenmemis heterojen oriintiilerin aydinlatilmasi i¢in daha fazla analize ihtiyag
duyuldugu ortaya c¢ikmaktadir. Bu sebeple madde grubu icin gizli smiflan
aciklayabilecek muhtemel degiskenlere yonelik bulgular 3. asamada tamamlanmis ve

raporlastirilmistir.

4.2.1.4. Dordiincii Grup

9., 15, 16., 19., 26., 28., 30., 44., 48., 56. ve 58. maddelerin analiz sonugclari

sunulmustur.

Tablo 5: Dordiincii Grubun Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x®)
Sayisi (G?

M1 1 2036 24942.75 | 25006 4879.73 621011.7

M2 2 2024 23321.02 | 23453.27 | 3234.001 419976
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M3 3 2012 22105.54 | 22306.8 1994.524 5592.777
M4 4 2000 21788.32 | 22058.58 | 1653.299 4147.356
M5 5 1988 21713.01 | 22052.27 | 1553.994 4025.843
M6 6 1976 21657.68 | 22065.95 | 1474.667 2776.895
1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simf
Ait 0.1908 0.1111 0.5637 0.1077 0.0267
Olma
Oram
9.
1. Simf | 2. Stmf | 3. Simaf 4. Simif 5. Simf
Madde
Yanlis 0.3878 0.9251 0.0336 0.0114 0.0222
Dogru 0.6122 0.0749 0.9664 0.9886 0.9778
15.
1. Stmif | 2. Stmif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.3406 0.0097 0.1087 0.5787 1.0000
Dogru 0.6594 0.9903 0.8913 0.4213 0.0000
16.
1. Stmif | 2. Stmif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.4127 0.0391 0.0619 0.2964 0.8995
Dogru 0.5873 0.9609 0.9381 0.7036 0.1005
26.
1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simf 5. Simf
Madde
Yanlis 0.3244 0.0519 0.0455 0.2852 0.7297
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Dogru 0.6756 0.9481 0.9545 0.7148 0.2703
28.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simf
Madde
Yanlis 0.3334 0.0129 0.0560 0.4143 1.0000
Dogru 0.6666 0.9871 0.9440 0.5857 0.0000
44,

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.3554 0.0344 0.0981 0.2354 1.0000
Dogru 0.6446 0.9656 0.9019 0.7646 0.0000
48.

1. Simif | 2. Stmif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.4126 0.8353 0.1063 0.1427 0.0789
Dogru 0.5874 0.1647 0.8937 0.8573 0.9211
56.

1. Simf | 2. Stmf | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.5619 0.9774 0.1889 0.1245 0.0000
Dogru 0.4381 0.0226 0.8111 0.8755 1.0000

Tabloda sunulan bulgularda en diisiik deger kriteri igin Bayes degeri 5 sinifli modele
isaret ederken Akaike degeri bunun aksine isaret etmektedir. Veri analizi i¢in
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 5 simifli model kabul edilmistir. Elde edilen
sonug klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin Reading Fluency iinitesinin
4. uygulama grubunu olusturan maddelere ait diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari
i¢in biitiin siireci agiklamada yetersiz olduguna isaret etmektedir. Ayrica 5 siniftan her

biri arastirma evreni i¢cinde ayr1 bir orana sahiptir ve her smifin maddeleri dogru
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cevaplama ihtimali farklilagmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 5 sinifa gore ilgili

siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin 56. madde disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. simifi
olusturan katilimcilarin 9., 48. ve 56. madde disindaki maddeleri dogru cevaplama
thtimali ytiksektir. 3. siifi olusturan katilimcilarin biitiin maddeleri dogru cevaplama
ihtimali ytiksektir. 4. sinifi olusturan katilimcilarda ise 15. madde disindaki maddelerin
dogru cevaplanma ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. Son olarak 5. sinifi

olusturan katilimcilarda 9., 48. ve 56. maddenin dogru cevaplanma ihtimali yiiksektir.

Elde edilen sonuglar bu maddeler i¢in de klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizlerinin yeterli olmayacagina isaret etmektedir. Bu sebeple siirecin tamamini izah
edecek daha fazla analize ihtiya¢ duyulmaktadir. Bdylece 3. asamada 4. grubu
olusturan maddeler i¢in agiklayici degiskenlere yonelik analizler sunulmus ve daha

kapsayict bir tablonun olusturulmasina ¢alisiimistir.

4.2.1.5. Besinci Grup

6., 7., 31., 32., 39., 46., 50., 51., 53., 54. ve 64. maddelerin analiz sonuclar1

sunulmustur.

Tablo 6: Besinci Grubun Maddeleri icin Gizli Sitmif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram (x?)
Sayisi (G?

M1 1 2036 21832.85 | 21895.79 |5156.152 | 2506384

M2 2 2024 19596.97 | 19728.6 2896.281 | 523559

M3 3 2012 18495.07 | 18695.37 | 1770.379 | 5107.09

M4 4 2000 18241.74 | 18510.7 1493.043 | 3321.125

M5 5 1988 18212.71 | 18550.35 | 1440.018 | 3436.053
1. Simf | 2. Simif | 3. Simf 4. Simif
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Ait 0.0239 0.1182 0.1695 0.6884
Olma
Oram
6.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.8284 0.0561 0.3735 0.0654
Dogru 0.1716 0.9439 0.6265 0.9346
46.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.8368 0.0459 0.3127 0.0664
Dogru 0.1632 0.9541 0.6873 0.9336
54,

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4, Simif
Madde
Yanlis 0.9720 0.0329 0.4197 0.1951
Dogru 0.0280 0.9671 0.5803 0.8049
64.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.1436 0.9128 0.5393 0.2380
Dogru 0.8564 0.0872 0.4607 0.7620

Bulgular dogrultusunda en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 4 sinifli modele isaret
ederken Akaike degeri bunun aksine isaret etmektedir. Veri analizi igin belirlenen
kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha uygun
olmas1 sebebiyle (Vrieze, 2012) 4 sinifli model kabul edilmistir. Bu bakimdan klasik
diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin muhtemel bir madde yanliligin1 ortaya

koymak i¢in biitiin siireci agiklamada yetersiz kalacagi goriilmektedir. Boylece elde
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edilen 4 siniftan her birinin evrende ayr1 bir orana sahip olacagi ve her sinifin ilgili

maddeleri dogru cevaplama ihtimallerinin farklilasacagi  Ongdriilmektedir.

Katilimcilarin olusturdugu 4 smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin sadece 64. maddeyi
dogru cevaplama ihtimalinin oldugu goriilmektedir. 2. smiftaki katilimcilarin 64.
madde haricindeki biitiin maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 3. siiftaki
katilimcilarda da vaziyet aymi goziikmektedir. Son olarak4. siniftaki katilimcilarin

biitiin maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksek goriilmektedir.

Analiz siirecinden elde edilen sonuglar 1s1g1nda klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizlerinin yeterli olmadig: ihtimali kuvvetlenmektedir. Ayrica gozlemlenmemis
heterojen Oriintiilerin aciga cikarilmasi icin aciklayict degiskenlerin belirlenmesine
ihtiyag duyulmaktadir. Nihayetinde 5. grubu olusturan maddelerin 3. asama

analizlerine dahil edilmesine karar verilmis ve sonuglar1 raporda sunulmustur.

4.2.1.6. Altinc1 Grup

8., 11., 17. 21., 29., 36., 40., 49., 62., 63. ve 66. maddelerin analiz sonuclar1

sunulmustur.

Tablo 7: Altinci1 Grubun Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram (x?)
Sayisi (G?
M1 1 2036 20815.28 | 20878.17 | 5837.641 | 4396806
M2 2 2024 17923.02 | 18054.5 |2921.374 | 446266.9
M3 3 2012 16920.13 | 17120.23 | 1894.493 | 7607.991
M4 4 2000 16532.2 16800.89 | 1482.556 | 4235.173
M5 5 1988 16400.05 | 16737.35 | 1326.408 | 2636.378
M6 6 1976 16356.92 | 16762.82 | 1259.282 | 2504.439
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1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Ait 0.0378 0.1215 0.0249 0.7075 0.1082
Olma
Oram
11.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.0985 0.5312 1.0000 0.0181 0.0032
Dogru 0.9015 0.4688 0.0000 0.9819 0.9968
17.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.4380 0.2688 1.0000 0.0807 0.0000
Dogru 0.5620 0.7312 0.0000 0.9193 1.0000
40.

1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.0424 0.6521 0.0698 0.0200 0.9482
Dogru 0.9576 0.3479 0.9302 0.9800 0.0518
62.

1. Stmif | 2. Stmif | 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.6012 0.5200 0.0559 0.0840 0.9492
Dogru 0.3988 0.4800 0.9441 0.9160 0.0508
66.

1. Simf | 2. Simf 3. Simf 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.5229 0.3240 0.9105 0.1886 0.0443
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Dogru 0.4771 |0.6760 | 0.0895 0.8114 0.9557

Reading Fluency tnitesinin 6. grubunda da en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 5
simifli modele isaret ederken Akaike degeri bunun aksine isaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 5 sinifli model kabul edilmistir. Boylece
Reading Fluency iinitesinin Tiirkiye’de uygulanan biitiin gruplarinda diferansiyel
madde fonksiyonunun belirlendigi gruplarin arka planinda gizli siniflar bulunmustu.
Bu vaziyet ayrica heterojen ve gozlenmemis Oriintiilerin diferansiyel madde
fonksiyonunun olusmasinda etkili olmus olabilecegine isaret etmektedir. Ayrica bu
grupta da 5 siniftan her birinin evrende ayri bir orana sahip olacagi ve her sinifin ilgili
maddeleri dogru cevaplama ihtimallerinin farklilasacagr  ongoriilmektedir.
Katilimcilarin olusturdugu 5 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sarthi ihtimaller incelendiginde 1. smifi olusturan katilimecilarn 11., 17. ve 40.
maddeleri dogru cevaplama ihtimallerinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. sinifta 17.
ve 66. maddelerin dogru cevaplanma ihtimali yiiksek bulunmustur. 3. sinifta 40. ve 62.
maddelerin dogru cevaplanma ihtimali yiiksektir. 4. sinifta ise katilimeilarin biitiin
maddeleri dogru cevaplama ihtimalleri yiiksektir. Son olarak 5. siniftaki katilimcilarin

11., 17. ve 66. maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir.

Klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz kaldigina yonelik
sonuclara binaen arastirmada kullanilan ekolojik model dogrultusunda gizli siniflarin
ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek agiklayict degiskenlerin sunulmasi gerekmektedir.
Bu sebeple linite 3. agsama analizlerine dahil edilmis, agiklayict degiskenlere yonelik

sonuclar raporda sunulmustur.

4.2.2. Machu Picchu Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 8: Machu Picchu Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Slnlf Oranl (XZ)
Sayisi (G?
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M1 1 757 31617.26 | 31677.37 | 7077.762 19106.51
M2 2 746 27676.93 | 27803.16 | 3115.435 3809.943
M3 3 735 27115.12 | 27307.46 | 2531.623 2961.327
M4 4 724 26889.13 | 2714759 | 2283.632 2690.525
M5 5 713 26873.79 | 27198.36 | 2246.29 3313.553
1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif
Ait 0.2924 0.2851 | 0.2831 0.1394
Olma
Oram
2.
1. Simf | 2. Simif | 3. Simf 4. Simif
Madde
Yanlis 0.3138 0.4864 | 0.4513 0.4810
Dogru 0.6862 0.5136 | 0.5487 0.5190
3D.
1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0000 0.0000 | 0.2157 0.6071
Dogru 1.0000 1.0000 | 0.7843 0.3929
4.
1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlig 0.4546 0.7264 | 0.7140 0.8190
Dogru 0.5454 0.2736 | 0.2860 0.1810
6.
1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif
Madde
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Yanlig 0.1094 0.6470 | 0.5463 0.6762
Dogru 0.8906 0.3530 | 0.4537 0.3238
7.

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0373 0.5258 | 0.4291 0.5381
Dogru 0.9627 0.4742 | 0.5709 0.4619

Machu Picchu iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 4
siifli modele isaret ederken Akaike degeri bunun aksine isaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 4 sinifli model kabul edilmistir. Sonuglar
bir yandan klasik diferansiyel madde fonksiyonlarinin muhtemel madde yanliligina
yonelik biitiin siireci agiklamadaki yetersizligini desteklerken arka plani olusturan gizli
siiflarin heterojen ve gézlenmemis bir Oriintliye sahip oldugunu ifade etmektedir.
Belirtilen her bir sinifin evren i¢inde ayri bir oran1 ve her sinifin okuma maddelerinde
kendilerine ait dogru cevaplama ihtimali bulunmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 4

smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimecilarin biitiin maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin yiliksek oldugu goriilmektedir. 2. sinifi olusturan katilimcilarin
2. ve 3D maddesini dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 3. siifi olusturan
katilimcilarda 2. madde, 3D maddesi ve 7. maddenin dogru cevaplanma ihtimali
yiiksek bulunmustur. Son olarak 4. sinifi olusturan katilimeilarin sadece 2. maddeyi

dogru cevaplama ihtimali yiiksek olarak belirlenmistir.

Klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yeterli olmayabilecegi yoniindeki
sonuclar liniteden elde edilen gizli siiflar1 agiklayabilecek degiskenlere yonelik
analizlerin yapilmasini gerekli kilmaktadir. Bu sebeple iinite 3. asamadaki agiklayici

degiskenlerin analizine dahil edilmis ve bulgular raporda sunulmustur.
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4.2.3. South Pole Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 9: South Pole Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (x?)
Sayisi (G

M1 1 26 11005.12 | 11033.64 | 592.5263 984.0791

M2 2 20 10510.49 | 10573.23 | 85.89851 92.85805

M3 3 14 10458.48 | 10555.43 | 21.88064 22.96162

M4 4 8 10461.77 | 10592.94 | 13.17669 15.2727
1. Simf 2. Smif | 3. Simif

Ait 0.1061 0.4912 | 0.4027

Olma

Oram

1.
1. Simf 2. Smif | 3. Simif

Madde

Yanlig 0.9947 0.7833 | 0.9975

Dogru 0.0053 0.2167 | 0.0025

South Pole {initesinin analiz sonuglarina gore Bayes ve Akaike bilgi kriteri degerleri

en disik deger kriteri icin ittifakla 3 sinifli ¢dziimiin uygun olduguna isaret

etmektedir. Elde edilen bulgular muhtemel madde yanliligini etkileyebilecek

gbzlemlenmemis orilintiilerin varligina isaret etmesi bakimindan mithimdir. Béylece

klasik diferansiyel madde fonksiyonlarinin muhtemel madde yanliligini belirlemede

ve siirecin tamamini agiklamada yetersiz kaldig1 sdylenebilir. Bulgular 3 sinifin her

birinin evrende kendine ait bir orana sahip olduguna ve her sinifin {inite maddelerini

dogru cevaplama ihtimalinin farkli olduguna isaret etmektedir. Katilimcilarin

olusturdugu 3 smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.
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Diferansiyel madde fonksiyonu gosteren 1. madde i¢in sartli ihtimaller incelendiginde
biitiin siniflardaki katilimcinin ilgili maddeyi dogru cevaplama ihtimalinin diisiik
oldugu gorilmektedir. Bununla beraber bu ihtimaller gruplar bazinda
farklilasmaktadir. Elde edilen sonuglar klasik diferansiyel madde fonksiyonu

analizlerinin yeterli olmayabilecegi yoniindedir.

Muhtemel madde yanliliginin belirlenmesi i¢in South Pole iinitesine yonelik biitiin
siireci agiklamada daha fazla analiz yapilmasi gerektigi bulgularin rehberliginde ortaya
cikmaktadir. Paralelde gizli siniflarin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek agiklayici
degiskenlerin ortaya konulmasi faydali goriilmektedir. Bu sebeple {inite 3. asama

analizlerine dahil edilmistir.

4.2.4. Nalini Nadkarni Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmif Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 10: Nalini Nadkarni Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (XZ)
Sayisi (G

M1 1 41 15316.01 | 15350.77 | 425.1803 723.1269

M2 2 34 14961.92 | 15037.22 | 57.08983 56.85696

M3 3 27 14950.16 | 15066.01 | 31.33284 30.6756
1. Simif 2. Simif

Ait 0.7358 0.2642

Olma

Oram

4,
1. Simf 2. Simif

Madde

Yanlig 0.0273 0.2832
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Dogru | 0.9727 | 0.7168

8.
Madde

1. Simf 2. Simif

Yanlig 0.0421 0.2694

Kismi 0.2251 0.4469

puan

Tam 0.7328 0.2837

puan

Nalini Nadkarni tinitesinin bulgularina gére en diisiik deger kriteri igin Bayes degeri 2
siifli modele isaret ederken Akaike degeri bunun aksine isaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 siifli model kabul edilmistir. Sonuglar
1s1ginda  gizli smiflarin muhtemel madde yanliligi sonuglarmi etkileyebilecek
gbzlemlenmemis ve heterojen yapilara bizleri yonlendirdigi sdylenebilir. Bu bakimdan
ordinal lojistik regresyon analizleri ile yapilan klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizleri biitiin siireci a¢iklamak igin yetersiz kalmaktadir. Ayrica her sinif evrende
kendine ait bir orana sahiptir. ilgili siniflara gére iinite maddelerinin dogru cevaplanma
thtimali ise degismektedir. Katilimcilarin olusturdugu 2 siifa gore ilgili siniflara ait

olma tahminleri de tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. smiftaki katilimcilarin 4. ve 8. maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin ytliksek oldugu goriilmektedir 2. siiftaki katilimcilar i¢in ise 4.
maddenin dogru cevaplanma ihtimali yliksektir. Boylece klasik diferansiyel madde
fonksiyonu analizlerinin yaninda gizli smiflarin olusmasinda etkili olabilecek
muhtemel agiklayict degiskenlerin sunulmasina ihtiya¢ duyulmustur. Nihayetinde
tinite 3. asama analizlerine dahil edilmis ve agiklayici degiskenlere yonelik bulgular

raporda sunulmustur.
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4.2.5. Sitting Disease Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 11: Siting Disease Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (¥
Sayisi (G

M1 1 57 5200.611 | 5228.733 | 323.444 664.6766

M2 2 50 4956.703 | 5017.636 | 65.53665 56.22663

M3 3 43 4956.398 | 5050.14 51.23112 43.60262
1. Simf 2. Simif

Ait 0.7107 0.2893

Olma

Oram

1.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.0951 0.4085

Dogru 0.9049 0.5915

2.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.2341 0.7659

Dogru 0.6960 0.3040

5.
1. Simif | 2. Simif

Madde

Yanlig 0.2367 0.7855
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Dogru 0.7633 0.2145

0.
Madde

1. Simf 2. Simif

Yanlig 0.2357 0.6338

Dogru 0.7643 0.3662

Sitting Disease lnitesinin bulgularina gore Bayes degerinin 2 sinifli modele isaret
ederken Akaike degeri ise aksini isaret etmektedir. Veri analizi i¢in belirlenen kriterler
dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha uygun olmasi
sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 sinifli model kabul edilmistir. Bulgular bir yandan bu iinite
icin de klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersizligine isaret ederken
bir yandan da gozlenmemis ve heterojen Oriintiilere isaret etmektedir. Boylece her
simifin evrende kendisine ait bir orana sahip oldugu ortaya ¢ikmaktadir. Ayrica her
smifin ilgili maddeleri dogru cevaplama ihtimali birbirinden farklidir. Katilimcilarin

olusturdugu 2 siifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. simftaki katilimcilarin diferansiyel madde
fonksiyonu gdsteren biitiin maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu
goriilmektedir 2. siiftaki katilimcilar icin ise sadece 1. maddenin dogru cevaplanma
thtimali yiiksektir. Elde edilen sonuglardan hareketle gizli siniflarin ortaya ¢ikmasinda
etkili olabilecek muhtemel aciklayic1 degiskenlerin analiz edilmesine ihtiyag
duyulmaktadir. Bu sebeple iinite 3. asama analizlerine eklenmis ve sonuclari1 raporda

sunulmustur.
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4.2.6. Book Survey Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 12: Book Survey Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram )
Sayisi (G

M1 1 742 11601.56 | 11666.36 | 3831.156 28461.82

M2 2 727 9941.759 | 10075.97 | 2141.35 5520.389

M3 3 712 9902.685 | 10106.32 | 2072.277 5461.744
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.4352 0.5648

Olma

Oram

6.
1. Simf | 2. Simif

Madde

Yanlis 0.4863 0.2857

Dogru 0.5137 0.7143

TA.
1. Simf | 2. Simif

Madde

Yanlis 0.4286 0.0281

Dogru 0.5714 0.9719

7B.
1. Simf | 2. Simf

Madde

Yanlig 0.4802 0.0164
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Dogru 0.5198 | 0.9836

7C.
Madde

1. Smf | 2. Simf

Yanlig 0.617 0.007

Dogru 0.383 0.993

7E.
Madde

1. Sif | 2. Simf

Yanlig 0.5228 0.4450

Dogru 0.4772 0.5550

1. Simf | 2. Simif
Madde

Yanlis 0.9088 0.6745

Kismi 0.0578 0.1593

puan
Tam 0.0334 0.1663
puan
10.

1. Simf | 2. Simif
Madde

Yanlis 0.8359 0.6276

Dogru 0.1641 0.3724

Book Survey iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢cin Bayes degeri 2
siifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksini isaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlaria
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 smifli model kabul edilmistir. Bayes

degerinin parametrik veriler i¢in daha uygun olmasi sebebiyle 2 sinifl1 ¢6ziimiin uygun
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olduguna karar verilmistir. Onceki {initelerde oldugu gibi sonug klasik diferansiyel
madde fonksiyonu analizlerinin yetersizligine isaret etmektedir. 1. asama sonuglarin
etkileyen gizli smiflarin olmasi, her sinifin evrende ayr1 bir orana sahip olduguna ve
dogru ihtimallerinin farklilastigina isaret etmektedir.

cevap siniflara  gore

Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. smiftaki katilimcilarin 6, 7A ve 7B maddelerini
dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. siniftaki katilimcilarin
ise 9. ve 10. maddeler haricindeki maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Bu
sonuclar 1s1ginda Unitenin 3. asama analizlerine dahil edilmesine ve agiklayici

degiskenlere yonelik analiz raporunun sunulmasina karar verilmistir.

4.2.7. Microwave Ovens Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 13: Microwave Ovens Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram (®
Sayisi (G?)
M1 1 790 11189.57 | 11255.22 | 3890.825 | 195477.9
M2 2 775 9875.501 | 10011.5 2546.756 | 34150.38
M3 3 760 9441.774 | 9648.116 | 2083.029 | 7489.381
M4 4 745 9281.317 | 9558.004 | 1892.572 | 16707.55
M5 5 730 9126.324 | 9473.354 | 1707.579 | 6768.274
M6 6 715 9099.301 | 9516.675 | 1650.556 | 6686.677
1. Simif | 2. Simif | 3. Simf 4. Simf S. Simf
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Ait 0.0933 0.2164 | 0.0821 0.1654 0.4428
Olma
Oram
2B.

1. Simf | 2. Simf 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.0000 0.0000 0.0000 0.4060 0.1433
Dogru 1.0000 1.0000 1.0000 0.5940 0.8567
2C.

1. Simf | 2. Simif 3. Simif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.0000 0.0000 0.0000 0.4511 0.0449
Dogru 1.0000 1.0000 1.0000 0.5489 0.9551
4,

1. Simf | 2. Simf 3. Siif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.1467 0.2931 0.2273 0.3684 0.1124
Dogru 0.8533 0.7069 0.7727 0.6316 0.8876
12.

1. Simf | 2. Simf 3. Siif 4. Simif 5. Simif
Madde
Yanlis 0.5467 0.7644 0.7879 0.7444 0.5225
Dogru 0.4533 0.2356 0.2121 0.2556 0.4775

Microwave Ovens iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri
5 smifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksini isaret etmektedir. Veri analizi
i¢cin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 5 sinifli model kabul edilmistir. Bu
bakimdan {iiniteye yonelik muhtemel madde yanlhili§i arastirmalarinda klasik

diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersizligi ortaya ¢ikmaktadir. Ayrica
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her sinifin evrende sahip oldugu oranlar farklilagsmakta, her sinifin ilgili maddeleri
dogru cevaplama ihtimali de farklilasmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2 simifa

gore ilgili siniflara ait olma tahminleri de bu dogrultuda tabloda sunulmustur.

Sartl1 ihtimaller incelendiginde biitiin siniflardaki katilimcilarin 12. madde disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiliksek oldugu goriilmektedir. Bununla
beraber maddeye gore dogru cevap ihtimali degismektedir. Bu sonuglardan hareketle
3. asama analizlerine TUnitenin dahil edilmesi kararlastirilmistir. Aciklayici

degiskenlere yonelik bulgular da bu dogrultuda rapora eklenmistir.

4.2.8. Narcissus Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 14: Narcissus Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model | Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare (x?)
Simf Oram (G?)
Sayis1

M1 1 4 3428.951 | 3443.154 | 17.29513 17.72986

M2 2 0 3419.662 | 3452.804 | 0.006224766 | 0.006224905
1. Simif

Ait

Olma 1

Orani

6.
1. Simif

Madde

Yanlig 0.3948

Dogru 0.6052

7.
1. Simif

Madde
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Yanlig 0.6029

Dogru | 0.3971

Narcissus tinitesinin bulgularina gore en diistik deger kriteri i¢in Bayes degeri 1 sinifli
modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi i¢in
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 1 sinifli model kabul edilmistir. Bu sonug
diferansiyel madde fonksiyonu i¢in arka plandaki yapinin homojen oldugunu ve

muhtemel madde yanliligin1 desteklemektedir.

Sartli ihtimaller incelendiginde katilimcilarin 6. maddeyi dogru cevaplama ihtimali
yiiksek 7. maddeyi dogru cevaplama ihtimali diisiiktiir. Unitenin dnceki {initelerden
farkli olarak bir sinifl1 bir sonuca sahip olmasi sebebiyle gizli siiflar1 aciklayict ek
degisken analizine gerek goriilmemektedir. Bu sebeple iinite 3. agsama analizlerinden

cikartlmistir.

4.2.9. Chocolate and Health Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Siif Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 15: Chocolate and Health Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G?

M1 1 11 3273.038 | 3291.639 | 133.767 143.851

M2 2 6 3153.579 | 3195.432 | 4.308601 3.660764

M3 3 1 3159.736 | 3224.84 0.4651799 | 0.5158257
1. Simif 2. Simif

Ait 0.5925 0.4075

Olma

Oram
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1. Simf 2. Smif
Madde

Yanlis 0.6887 0.2826

Dogru 0.3113 0.7174

3.
Madde

1. Simf 2. Siif

Yanlig 0.1504 0.0000

Dogru 0.8496 1.0000

Chocolate and Health {initesine yonelik yapilan analizlerde en diisiik deger kriteri i¢in
Bayes ve Akaike degerleri ittifakla 2 sinifli modelin uygunluguna isaret etmektedir.
Bu sonuglar 1s18inda tinite maddelerinin muhtemel yanliliina yonelik sadece klasik
diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin takip edilmesinin yetersizligi ortaya
cikmaktadir. Ayrica kabul edilen modelin her sinifinda dogru cevaplama ihtimali
farklilagmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2 smifa gore ilgili simiflara ait olma

tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinift olusturan katilimcilarin sadece 3. maddeyi
dogru cevaplama ihtimali yiiksek goriinmektedir. 2. sinifi olusturan katilimeilarin ise
iki maddeyi de dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Sonuglar 15181nda gizli siniflara
yonelik aciklayicit degiskenlerin analizinin yapilmasi gerekmektedir. Bu cercevede

tinite 3. asama analizlerine dahil edilmistir.
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4.2.10. Building a Legend Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 16: Building a Legend Unitesinin Maddeleri i¢cin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram D)
Sayisi (G

M1 1 26 4441.671 | 4464.369 | 183.2201 227.6393

M2 2 20 4303.972 | 4353.908 | 33.52083 30.79002

M3 3 14 4307.142 | 4384.315 | 24.69044 21.93563
1. Simf 2. Simif

Ait 0.4205 0.5795

Olma

Oram

3.
1. Simif 2. Siif

Madde

Yanlis 0.4702 0.0671

Dogru 0.5298 0.9329

Building a Legend {tinitesinin analizlerine bakildiginda Bayes ve Akaike degerlerinin

en diisiik deger kriteri icin ittifakla 2 sinifli modele isaret ettigi goriilmektedir. Boylece

bu initede de klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin biitiin siireci

aciklamakta yetersiz kaldigr goriilmektedir. Ayrica her smifin maddeleri dogru

cevaplama ihtimali farklilasmaktadir. Katilimeilarin olusturdugu 2 sinifa goére ilgili

smiflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartl ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin sadece 3. maddeyi

dogru cevaplama ihtimali yiliksek goriinmektedir. 2. smifi olusturan katilimcilarin ise

iki maddeyi de dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Bulgular tiniteye ait gizli siniflar

tizerinde etkili olan aciklayict degigkenlerin belirlenmesi gerektigini ortaya
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koymaktadir. Bu sebeple ekolojik model dogrultusunda iinite 3. asama analizlerlerine

eklenmistir.

4.2.11. Bulletin Board Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Sinif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 17: Bulletin Board Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayis1 (G

M1 1 26 4606.21 4629.448 | 204.5875 289.511

M2 2 20 4434.628 | 4485.753 | 21.0061 19.48119

M3 3 14 4436.91 4515.921 | 11.28786 10.15869
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.6809 0.3191

Olma

Oram

1.
1. Simf 2. Smif

Madde

Yanlig 0.2335 0.6139

Dogru 0.7665 0.3861

2.
1. Simf 2. Siif

Madde

Yanlig 0.3935 0.5577

Dogru 0.6065 0.4423

Bulletin Board iinitesi i¢in yapilan analizler neticesinde Bayes ve Akaike degerlerinin

en diisiik deger kriteri i¢in ittifakla 2 sinifli modele yonlendirdigi goriilmektedir. Bu
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sonug diferansiyel madde fonksiyonunun goriildiigii Tiirkiye grubu icin arka planda
heterojen ve gdzlenmemis yapilarin olduguna isaret etmektedir. Ayrica her smifin
evrende kendisine ait bir oran1 ve siiflara gore ilgili maddeleri farkli dogru cevaplama
ihtimali bulunmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2 siifa gore ilgili siniflara ait olma

tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu, 2. sinifi olusturan katilimcilarin ise maddeleri
yanlis cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. Bulgular 1s18inda gizli
smiflar1 daha derinlikli anlamay1 saglayacak agiklayici degiskenlere ihtiya¢ duyuldugu

goriilmektedir. Bu sebeple iinite 3. asama analizlerine dahil edilmistir.

4.2.12. Olympic Flag Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Simf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 18: Olympic Flag Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G?

M1 1 551 7286.739 | 7413.267 | 2003.106 | 7596.933

M2 2 521 5804.019 | 6061.438 | 460.3861 | 848.7139

M3 3 491 5828.275 | 6216.584 | 424.6415 | 808.4019

1. Simf | 2. Simif

Ait 0.6414 0.3586
Olma

Oram

4B.
Madde

1. Simf 2. Siif

Yanlis 0.0000 0.7212
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Dogru 1.0000 0.2788
7.

1. Simf 2. Siif
Madde
Yanlig 0.7554 0.8702
Dogru 0.2446 0.1298

Olympic Flag tinitesi i¢in yapilan gizli sinif analizleri neticesinde Bayes ve Akaike
degerleri en diisiik deger kriteri icin ittifakla 2 siifli modele yonlendirmektedir. Bu
sebeple 2 sinifli ¢oziim tnite i¢in kabul edilmistir. Bulgular bu {inite i¢in de klasik
diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin biitiin siireci agiklamak bakimindan
yetersizligine isaret etmektedir. Ayrica her sinifin ilgili maddeleri dogru cevaplama
thtimali farklhidir. Boylece diferansiyel madde fonksiyonu sonuglarinin arka planinda
heterojen ve gozlemlenmemis oriintiilerden olusan bir yapinin oldugu goriilmektedir.
Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinift olusturan katilimcilarin 4B maddesini dogru
cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. simiftaki katilimcilar i¢in ise
iki maddenin de yanlis cevaplanma ihtimali yiiksektir. Nihayetinde ekolojik model
dogrultusunda gizli siniflar1 agiklayict degiskenlere yonelik analizlerin yapilma
ithtiyac1 dogmaktadir. Bu sebeple iinite 3. asama analizlerine eklenmis ve agiklayici

degiskenlere iligskin bulgular raporda sunulmustur.

4.2.13. Sebastiao Salgado Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 19: Sebastiao Salgado Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G

M1 1 26 3963.639 | 3986.123 | 152.8104 189.3692
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M2 2 20 3865.061 | 3914.526 | 42.23223 40.77855
M3 3 14 3848.934 | 3925.38 14.10547 13.7936
1. Simf | 2. Simf
Ait
Olma 0.5068 0.4932
Oram
5.
1. Simif 2. Simif
Madde
Yanlis 0.0293 0.2780
Dogru 0.9707 0.7220

Sebastiao Salgado iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes
degerinin 2 smifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir.
Veri analizi i¢in belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri
havuzlarina daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 simifli model kabul
edilmistir. Bulgulardan hareketle bu {inite i¢in de klasik diferansiyel madde
fonksiyonu analizlerinin biitiin silireci agiklamakta yetersiz kaldig1 sdylenebilir.
Boylece diferansiyel madde fonksiyonlarmnin arka planinda goézlemlenmemis ve
heterojen oriintiilerden olusan bir yapinin oldugu 6ngdriilmektedir. Belirlenen gizli
smiflarin evrende kendilerine ait oranlar1 bulunmaktadir. Ayrica her siifin ilgili
maddeleri dogru cevaplama ihtimali farklilagsmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2

sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri de tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 5. maddenin dogru cevaplanma ihtimali her iki sinifta
da yiiksektir. Bununla beraber smiflar bazinda dogru cevaplama ihtimalinin
farklilastig1r goriilmektedir. Nihayetinde gizli simiflar i¢in agiklayic1 degiskenlere
yonelik analizlerin yapilmasi gereklidir. Bu sebeple iinite 3. asama analizlerine dahil

edilerek sonuglar raporlastirilmistir.

96



4.2.14. Message in a Bottle Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 20: Message in a Bottle Unitesinin Maddeleri i¢cin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (®
Sayisi (G

M1 1 594 8967.029 | 9019.912 | 2410.101 22448.48

M2 2 581 8217.68 8327.852 | 1634.752 4052.745

M3 3 568 7914.53 8081.991 | 1305.602 2887.219

M4 4 555 7789.835 | 8014.586 | 1154.906 2390.385

M5 5 542 7577.911 | 7859.951 | 916.9821 1599.112

M6 6 529 7555.561 | 7894.891 | 868.6325 1430.674
1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4 Siif 5. Simf

Ait 0.1287 0.3944 | 0.1337 0.1007 0.2426

Olma

Oram

10.
1. Simf 2. Siif 3. Simif 4 Simif 5. Simif

Madde

Yanlis 0.2436 0.3329 0.1728 0.0328 0.2409

Dogru 0.7564 0.6671 0.8272 0.9672 0.7591

13B.
1. Simif 2. Simif 3. Simif 4 Simif 5. Simif

Madde

Yanlis 0.1667 0.2801 0.0000 0.0000 0.1144

Dogru 0.8333 0.7199 1.0000 1.0000 0.8856
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Message in a Bottle iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri icin Bayes
degerinin 5 smifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir.
Veri analizi i¢in belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri
havuzlarina daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 5 smifli model kabul
edilmistir. Sonuglar dnceki iinitelerle paralel sekilde diferansiyel madde fonksiyonu
bulgularinin arka planinda gézlemlenmemis ve heterojen driintiiler bulunduguna isaret
etmektedir. Ayrica diferansiyel madde fonksiyonunu agiklamak i¢in klasik analiz
metotlarinin da yetersiz oldugu desteklenmektedir. Son olarak her smifin ilgili
maddeleri dogru cevaplama ihtimali farklilagsmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 5

smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde biitiin siniflarin maddeleri dogru cevaplama ihtimali
yiiksektir. Bununla beraber siniflar bazinda dogru cevaplama ihtimalinin farklilagtig
Ongorilmiistiir.

4.2.15. Drugged Spiders Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 21: Drugged Spiders Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G

M1 1 18 3019.094 | 3040.598 | 169.8149 | 188.7165

M2 2 12 2907.89 2955.199 | 46.61174 | 43.67656

M3 3 6 2898.142 | 2971.255 | 24.86281 | 21.63252

1. Simif 2. Simif

Ait 0.4422 0.5578
Olma

Oram

1. Simif 2. Simif
Madde
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Yanlig 0.5999 0.4001

Dogru 0.3341 0.6659

Drugged Spiders iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes
degerinin 2 smifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir.
Veri analizi igin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri
havuzlarina daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 smifli model kabul
edilmistir. Unitenin gizli sinif sonuglar1 diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari i¢in
sadece ordinal lojistik regresyon analizlerinin kullanilmasinin yetersiz olduguna isaret
etmektedir. Ayrica her sinifin maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin farklilastig
goriilmektedir. Katilimcilarin olusturdugu 2 smifa gore ilgili smiflara ait olma

tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. siif katilimcilarmin ilgili maddeyi dogru
cevaplama ihtimali disiik, 2. smif katilimcilariin ilgili maddeyi dogru cevaplama
ihtimali yliksektir. Elde edilen sonuglardan hareketle klasik diferansiyel madde
fonksiyonu analizlerinin yeterli olmayacagina yonelik sonuglar iiniteyi etkileyen gizli
siiflara yonelik agiklayict degisken analizinin yapilmasi gerekliligini ortaya
cikarmaktadir. Bu sebeple iinite 3. asama analizlerine dahil edilmis ve elde edilen

sonuclar raporda sunulmustur.

4.2.16. Exchange Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 22: Exchange Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram D)
Sayisi (G

M1 1 12 4460.187 | 4483.842 | 175.9153 | 202.226

M2 2 6 4306.23 4358.271 |9.958442 | 9.685286

M3 3 0 4310.052 | 4390.479 | 1.780578 1.73479
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1. Simf | 2. Simif
Ait 0.3174 0.6826
Olma
Oram
1.

1. Simf 2. Siif
Madde
Yanlis 0.5692 0.0726
Dogru 0.4308 0.9274

Exchange tinitesi i¢in yapilan gizli smif analizleri sonucunda Bayes ve Akaike
degerleri en diisiik deger kriteri igin ittifakla 2 sinifli modele isaret etmektedir. 1.
asamadaki diferansiyel madde fonksiyonu sonuclarinin arka planinda heterojen ve
gozlemlenmemis Oriintiilere isaret eden bu sonu¢ ayni zamanda klasik analizlerin
yetersiz oldugu ihtimalini kuvvetlendirmektedir. Yapilan analizler her sinifin evrende
kendine ait bir orana sahip oldugunu ve her sinifin ilgili maddeleri dogru cevaplama
ihtimalinin farkli oldugunu gostermektedir. Katilimcilarin olusturdugu 2 smifa gore

ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimeilarin ilgili maddeyi dogru
cevaplama ihtimali diislik, 2. smifi olusturan katilimcilarin ilgili maddeyi dogru
cevaplama ihtimali ytliksektir. Nihayetinde liniteye ait gizli siniflara yonelik agiklayici
degiskenlerinin ortaya konulmasi gerekliligi dogmaktadir. Bu sebeple belirlenen
muhtemel aciklayic1 degsikenler agisindan incelemek iizere {inite 3. agama analizlerine

dahil edilmistir.

4.2.17. Work Right Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 23: Work Right Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model |Gizli |[Sd |AIC BIC Olabilirlik Ki-kare (x2)
Simf Oram (G?)
Sayisi
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M1 1 4 2386.633 | 2400.819 | 23.19722 23.00611

M2 2 0 2371.436 | 2404.537 | 0.0005812568 | 0.0005816094
1. Simif

Ait 1

Olma

Oram

6.
1. Simif

Madde

Yanhs | 0.1316

Dogru | 0.8684

Work Right iinitesinin bulgularina goére en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degerinin 1
siifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 1 sinifli model kabul edilmistir. Bu
sonuclar 151g1nda diferansiyel madde fonksiyonu bulgularinin arka planindaki yapinin
homojen oldugunu ve goézlenebilir bir yapidan olustugunu ifade etmektedir. Ayrica
yapilmis olan diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin siireci agiklamak ig¢in
yeterli olduguna ve muhtemel madde yanlilig1 ihtimalinin kuvvetlendigi sonucuna

ulasilmaktadir.

Sartli thtimaller incelendiginde 1. sinif1 olusturan katilimeilarin ilgili maddeyi dogru
cevaplama ihtimali yiiksektir. Bu sonuglar 1s181nda iinite icin agiklayic1 degiskenlere
yonelik analiz yapilmasina gerek kalmamistir. Nihayetinde iinitenin 3. asama

analizlerinden ¢ikarilmasina karar verilmistir.
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4.2.18. World Languages Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 24: World Languages Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram )
Sayisi (G

M1 1 11 3043.833 | 3061.784 | 33.70891 37.18549

M2 2 6 3022.105 | 3062.495 | 1.981198 2.141605
1. Simf

Ait 1

Olma

Oram

6.
1. Simf

Madde

Yanlig 0.5738

Dogru | 0.4262

8. 1. Simif
Madde

Yanlis 0.3927

Dogru | 0.6073

World Languages {initesinin bulgularima gore en diisiik deger kriteri icin Bayes
degerinin 1 smifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir.
Veri analizi i¢in belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri
havuzlarina daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 1 smifli model kabul

edilmistir. Bu sonug¢ klasik diferansiyal madde fonksiyonu analizlerinin siireci
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aciklamak icin yeterliligine igaret etmektedir. Ayn1 zamanda 1. asama bulgularinin

arka planindaki yap1 homojen ve gozlemlenebilir haldedir.

Elde edilen smifa yonelik sartli ihtimaller incelendiginde 1. simifi olusturan
katilimcilarin 6. maddeyi dogru cevaplama ihtimali diisiikk, 8. maddeyi dogru
cevaplama ihtimali yiiksektir. Buradan hareketle {initenin 3. asama analizlerine
alinmasina gerek olmadigi sonucuna varilmaktadir. Nihayetinde iinite agiklayict

degisken analizlerinden ¢ikarilmistir.

4.2.19. Telephone Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 25: Telephone Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram )
Sayisi (G?

M1 1 7 2786.549 | 2805.313 | 70.26048 59.34459

M2 2 2 2727.642 | 2769.859 | 1.3529 0.9777089

M3 3 -3 2736.568 | 2802.24 0.2791656 | 0.1493994
1. Simf | 2. Simf

Ait 0.6683 0.3317

Olma

Oram

2.
1. Simf 2. Smif

Madde

Yanlis 0.6152 0.4418

Dogru 0.3848 0.5582

Telephone tinitesi i¢in yapilan analizlerde Bayes ve Akaike degerleri en diisiik deger
kriteri i¢in ittifakla 2 sinifli modele isaret etmektedir. Ayrica negatif serbestlik

derecesinin poLCA paketi i¢in model uyumsuzluguna isaret etmesi de (Linzer, Lewis,
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2011) 2 smifli modeli desteklemektedir. Bulgular 1siginda diferansiyel madde
fonksiyonu sonucglarmin arka planinda gdézlemlenmemis ve heterojen bir yapinin
oldugu soylenebilir. Ayrica klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizleri muhtemel
bir madde yanliligini agiklamakta yetersizdir. Belirlenen her siifin evrende kendisine
ait bir oram1 ve ilgili maddeleri dogru cevaplama ihtimali bulunmaktadir.
Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin maddeyi yanlis
cevaplama ihtimali yiiksek iken 2. sinifi olusturan katilimeilarin maddeyi dogru
cevaplama ihtimali yiiksektir. Bu noktadan hareketle iinite icin ortaya ¢ikarilan
siiflara yonelik aciklayict degiskenlere ihtiya¢c duyuldugu ortaya g¢ikmaktadir.

Boylece linite 3. asama analizlerine dahil edilmis ve bulgular raporlagtirilmistir.

4.2.20. Making News Travel Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 26: Making News Travel Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram D)
Sayisi (G

M1 1 18 3647.394 | 3671.007 | 154.4972 321.6745

M2 2 12 3514.461 | 3566.41 9.564251 7.890934

M3 3 6 3523 3603.285 | 6.10359 4919761
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.1685 0.8315

Olma

Oram

3.
1. Simif 2. Simif

Madde
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Yanlig 0.2997 0.0463

Kismi 0.4142

0.1781
puan
Tam 0.2861

0.7756
puan
4,

1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlig 0.8258 0.3656

Dogru 0.1742 0.6344

7.
Madde

1. Simif 2. Simif

Yanlis 0.4676 0.0479

Dogru 0.5324 0.9521

Making News Travel iinitesi i¢in yapilan gizli sinif analizi sonucunda Bayes ve Akaike
degerlerinin en diisiik deger kriteri i¢in ittifakla 2 smifli modele isaret ettigi
goriilmektedir. Onceki iinitelerin sonuglar1 ile benzer sekilde bulgular klasik
diferansiyel madde fonksiyonunun biitlin siireci aciklamaktaki yetersizligine dikkat
cekmektedir. Her sinifin ayr1 dogru cevaplama ihtimallerine sahip olmast da bu
bakimdan mithimdir. Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma

tahminleri ise tablodaki gibidir.

Unitenin sartli ihtimalleri incelendiginde 1. smifi olusturan katilimcilarin sadece 4
maddeyi yanlis cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. smifi olusturan katilimcilarin ise
biitlin maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Sonu¢ olarak gizli siniflara
yonelik daha derinlikli bilgi edinmek i¢in aciklayici degiskenlere ihtiya¢ duyuldugu

belirlenmis ve iinite 3. asama analizlerine dahil edilmistir.
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4.2.21. Cliff Palace Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Sinif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 27: Cliff Palace Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Orani (¥
Sayisi (G

M1 1 57 4755.33 4782.471 | 194.8644 255.6651

M2 2 50 4625.728 | 4684.535 | 51.26309 52.91458

M3 3 43 4628.842 | 4719.314 | 40.37719 39.7056
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.6667 0.3333

Olma

Oram

6.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.1692 0.4687

Dogru 0.8308 0.5313

9.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.4678 0.6451

Dogru 0.5322 0.3549

10.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.2447 0.5171
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Dogru

0.7553

0.4829

CIliff Palace tinitesine yonelik analizler sonucunda en diisiik deger kriteri igin Bayes

ve Akaike degerlerinin ikisi de 2 siifli modelin uygun oldugunu goéstermektedir.

Boylece bu iinite i¢in de klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz

oldugu ihtimali kuvvetlenmektedir. Arka plandaki heterojen yapi ise her sinifin

kendine ait dogru cevap ihtimallerini dogurmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2

smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin sadece ilgili maddeleri

dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. smifi olusturan katilimcilarin ise 6. maddeyi

dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Elde edilen bulgulardan hareketle {initeye yonelik

aciklayict degiskenlerden olusan analizlerin yapilmasi gerekliligi dogmustur. Bu

sebeple tlinitenin 3. asama analizlerine dahil edilmesine karar verilmistir.

4.2.22. Opening Night Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 28: Opening Night Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G

M1 1 41 3757.172 | 3784.564 | 220.3998 966.4184

M2 2 34 3614.049 | 3673.397 | 63.27674 64.74614

M3 3 27 3593.257 | 3684.562 | 28.48436 25.22318
1. Simif 2. Simif

Ait 0.2169 0.7831

Olma

Oram

3.
1. Simif 2. Simif

Madde
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Yanlig 0.9768 0.5060

Dogru 0.0232 0.4940

1. Simif 2. Simif
Madde

Yanlig 0.5691 0.1100

Dogru 0.4309 0.8900

7.
Madde

1. Simif 2. Simif

Yanlis 0.1481 0.0249

Dogru 0.8519 0.9751

Opening Night tinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢cin Bayes degerinin
2 siifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi1 sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 sinifli model kabul edilmistir. Sonuglar
1s1ginda diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz oldugu ve arka planda
heterojen ve gozlenmemis bir yap1 oldugu sdylenebilir. Bu bakimdan her smnifin ilgili
maddeleri dogru cevaplama ihtimali farklilagmaktadir. Katilimecilarin olusturdugu 2

smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri de tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde ise 1. sinifi olusturan katilimcilarin sadece 7. maddeyi
dogru cevaplama ihtimali yliksektir. 2. sinifi olusturan katilimcilarin ise 5. ve 7.
maddeyi dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Bulgulardan hareketle tinite maddeleri
i¢in agiklayici degisken analizlerine ihtiya¢ duyuldugu goriilmektedir. Boylece {inite

3. asama analizlerine dahil edilmistir.

108



4.2.23. Children’s Future Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 29: Children’s Future Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram D)
Sayisi (G?

M1 1 18 3275.554 | 3297.438 | 144.5721 179.4999

M2 2 12 3151.844 | 3199.988 | 8.86207 9.073792

M3 3 6 3159.051 | 3233.456 | 4.068907 4.37873
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.6973 0.3027

Olma

Oram

2.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.2563 0.6575

Dogru 0.7437 0.3425

Children’s Future tinitesine yonelik analizler sonucunda Bayes ve Akaike degerlerinin
en diisiik deger kriteri igin ittifakla 2 smifli modele isaret ettigi goriilmektedir.
Sonuglar dogrultusunda ilgili diferansiyel madde fonksiyonu sonuglarinin arka
planinda heterojen ve gozlemlenmemis bir Oriintii oldugu sdylenebilir. Bu sebeple
klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz oldugu sonucuna
ulagilmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma

tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin maddeyi dogru
cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu, 2. smiftaki katilimcilarin ise maddeyi dogru

cevaplama ihtimallerinin diisiik oldugu goriilmektedir. Bulgular 151831inda {iiniteye
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yonelik aciklayic1 degiskenlerin analiz edilmesi gerekliligi dogmustur. Nihayetinde

linite 3. agama analizlerine dahil edilmistir.

4.2.24. Aesop Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 30: Aesop Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Oram (x?)
Sayisi (G?

M1 1 12 3292.417 | 3314.855 | 107.5205 137.8888

M2 2 6 3211.909 | 3261.273 | 15.01239 16.23326

M3 3 0 3211.321 | 3287.611 | 2.424541 2.342301
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.8265 0.1735

Olma

Oram

1.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.1514 0.5641

Dogru 0.8486 0.4359

5.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlig 0.1222 | 0.9883

Kismi
0.1372 0.0117

puan
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Tam
0.7405 0.0000
puan

Aesop lnitesinin bulgularia gore en diisiik deger kriteri i¢cin Bayes degerinin 2 sinifli
modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi i¢in
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarima daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 simifli model kabul edilmistir. Sonug bir
yandan klasik diferansiyel madde fonksiyonlarinin yetersizligine isaret ederken bir
yandan da arka planda heterojen ve gozlenmemis bir Oriintliye isaret etmektedir.
Ayrica her smifin dogru cevaplama ihtimalinin farklilastigi bir yapilar silsilesi
dogurmakta ve gecerliligi tehdit etmektedir. Katilimeilarin olusturdugu 2 sinifa gore

ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Uniteye ait sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin maddeleri
dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu, 2. siniftaki katilimcilarin ise maddeyi
dogru cevaplama ihtimallerinin diisiik oldugu goriilmektedir. Klasik diferansiyel
madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz olmasi sebebiyle gizli siniflara yonelik
aciklayict degiskenlerin ortaya konulmasi gerekmektedir. Bu sebeple iinite 3. agsama

analizlerine dahil edilmistir.

4.2.25. Biscuits Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simif Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 31: Biscuits Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G?
M1 1 4 1768.305 | 1781.836 | 64.12737 106.2469
M2 2 0 1712.283 | 1743.855 | 0.1053869 | 0.09784039
M3 3 -4 1720.178 | 1769.791 | 4.691783 4.69126
1. Simif | 2. Simif
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Ait
Olma 0.8824 | 0.1176
Oram
1.

1. Simf | 2. Simif
Madde
Yanlis 0.0193 | 0.2613
Dogru 0.9807 | 0.7387

Biscuits {initesi i¢in yapilan gizli sinif analizleri neticesinde en diisiik deger kriteri i¢in
Bayes ve Akaike degerlerinin 2 siifli modelin uygunluguna isaret -ettigi
goriilmektedir. Ayrica 3 modelli ¢oziimiin negatif serbestlik derecesine sahip olmasi
da 2 modelli ¢6ziimii desteklemektedir. Sonuglar 1s181inda klasik diferansiyel madde
fonksiyonu analizlerinin yetersiz oldugu ve daha derinlikli bir arastirma siirecine
ihtiyag duyuldugu soylenebilir. Ayrica arka plandaki heterojen ve gozlenmeyen

oriintliler agiklayici analizler ile ortaya konulmalidir.

Miihim bir baslik olarak katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma
tahminleri tablodaki gibidir. Siniflara yonelik sartli ihtimaller incelendiginde iki
smiftaki katilimeilarin da maddeyi dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Bununla
beraber dogru cevaplama ihtimalleri siniflara gore farklilik gostermektedir. Bulgular
dogrultusunda gizli smiflara yonelik agiklayici degiskenlerin ortaya konulmasi

gerekliligi dogmaktadir. Bu sebeple {inite 3. asama analizlerine dahil edilmistir.
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4.2.26. Festi Rock Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 32: Festi Rock Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (x?)
Sayisi (G?

M1 1 120 4028.242 | 4057.66 317.7075 434.7722

M2 2 112 3828.788 | 3891.826 | 102.2541 92.59777

M3 3 104 3827.936 | 3924594 | 85.40151 80.38081
1. Simf | 2. Simf

Ait 0.4049 0.5951

Olma

Oram

1.
1. Simf 2. Siif

Madde

Yanlig 0.1253 0.4300

Dogru 0.8747 0.5700

3.
1. Simf 2. Siif

Madde

Yanlis 0.4356 0.8162

Dogru 0.5644 0.1838

8.
1. Simif 2. Simf

Madde

Yanlis 0.1915 0.7647
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Dogru 0.8085 0.2353
9.

1. Simf 2. Siif
Madde
Yanlig 0.0639 0.2660
Dogru 0.9361 0.7340

Festi Rock iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 2 sinifli
modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi i¢in
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 smifli model kabul edilmistir. Sonuglar
1s1ginda bu tnite i¢in de klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz
oldugu ortaya ¢ikmaktadir. Ayrica diferansiyel madde fonksiyonu sonuclarinin arka
planinda heterojen ve gozlemlenmemis bir yapiin varligt s6z konusudur.
Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimecilarin biitiin maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. sinift olusturan katilimcilarda
ise 1. ve 9. maddelerin dogru cevaplanma ihtimali yiiksektir. Siniflara yonelik bulgular
ve ekolojik model dogrultusunda {inite maddelerine yonelik aciklayici degiskenlerin
ortaya konulmasi gerekliligi dogmaktadir. Bu sebeple {inite 3. asama analizlerine dahil

edilmistir.

4.2.27. Microlending Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmif Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 33: Microlending Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x®)
Sayisi (G?

M1 1 523 7567.202 | 7618.589 | 2279.988 8709.219
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M2 2 510 6588.563 | 6695.619 | 1275.349 4870.809
M3 3 497 6317.839 | 6480.566 | 978.6263 2147.261
M4 4 484 6306.915 | 6525.311 | 941.7021 2091.277
1. Simf | 2. Simif | 3. Simif
Ait 0.3495 0.2093 | 0.4411
Olma
Oram
1.
1. Simf 2. Siif 3. Simif
Madde
Yanlis 0.2032 0.3304 0.4873
Dogru 0.7968 0.6696 0.5127
4,
1. Simf 2. Siif 3. Siif
Madde
Yanlig 0.4599 0.6339 0.7076
Dogru 0.5401 0.3661 0.2924
5.
1. Simf 2. Simf 3. Simif
Madde
Yanlig 0.0267 0.0982 0.1864
Dogru 0.9733 0.9018 0.8136
12A.
1. Simif 2. Simif 3. Simif
Madde
Yanlis 0.0000 0.0893 0.2881
Dogru 1.0000 0.9107 0.7119
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12D.
Madde

1. Simf 2. Smif 3. Simif

Yanlis 0.0000 0.0714 0.6864

Dogru 1.0000 0.9286 0.3136

Festi Rock tinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 3 sinifli
modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi igin
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 3 smifli model kabul edilmistir. Unite i¢in bu
sonuclardan hareketle klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersizli,
arka planda heterojen ve gozlemlenmemis Oriintillerin varligi s6z konusudur.
Katilimcilarin olusturdugu 3 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri de tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin biitiin maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. sinifi olusturan katilimeilar
i¢in ise 4. madde disindaki maddeleri dogru cevaplama ihtimali yliksektir. Son olarak
3. smifi olusturan katilimcilarin 4. madde ve 12D maddesi disindaki maddeleri dogru
cevaplama ihtimali yiiksek bulunmustur. Sonug¢ olarak diferansiyel madde
fonksiyonuna yonelik sonuglarin ortaya ¢ikmasinda etkili olabilecek gizli siniflari
aciklayan degiskenlerin sunulmasi gerekmektedir. Bu sebeple {inite 3. asama

analizlerine dahil edilmistir.

4.2.28. Space Debris Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 34: Space Debris Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmif Analizi

Model Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x®)
Sayisi (G?

M1 1 120 4458.397 | 4488.865 | 301.4408 | 811.4042

M2 2 112 4264.586 | 4329.875 | 91.6301 96.53405
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M3 3 104 4255.905 | 4356.016 | 66.94924 72.0816

1. Smf | 2. Simf
Ait 0.3397 0.6603
Olma
Oram
6.

1. Simif 2. Simf
Madde
Yanlig 0.6657 0.3294
Dogru 0.3343 0.6706
10.

1. Simf 2. Siif
Madde
Yanlis 0.7342 0.3054
Dogru 0.2658 0.6946
13.

1. Simif 2. Siif
Madde
Yanlis 0.9442 0.7888
Dogru 0.0558 0.2112

Space Debris tinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degeri 2
siifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine igaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlaria
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 sinifli model kabul edilmistir. Unite i¢in
de bu sonuglardan hareketle klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin
yetersizli, arka planda heterojen ve gozlemlenmemis Oriintiilerin varligr soz

konusudur. Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri

ise tablodaki gibidir.
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Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimeilarin biitiin maddeleri dogru
cevaplama ihtimalinin diisiik oldugu goriilmektedir. 2. sinifi olusturan katilimcilarin
13. madde disindaki maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu
goriilmektedir. Boylece gizli smiflar1 agiklayici degiskenlerin sunulmasi gerekliligi

olugmaktadir. Bu sebeple iinite 3. agsama analizlerine dahil edilmistir.

4.2.29. Plastic Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stimf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 35: Plastic Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G

M1 1 57 4532.225 | 4573.252 | 208.8622 244.5413

M2 2 50 4429.792 | 4518.684 | 100.5304 91.8976

M3 3 43 4417.36 4554.116 | 75.55633 67.12877
1. Simf | 2. Simf

Ait 0.0393 0.9607

Olma

Oram

3.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.2950 0.5839

Dogru 0.7050 0.4161

4,
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.6472 0.7415
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Dogru 0.3528 0.2585

1. Simif 2. Simif
Madde

Yanlis 0.0808 0.4785

Dogru 0.9192 0.5215

0.
Madde

1. Simif 2. Simif

Yanlig 0.4059 0.8729

Dogru 0.5941 0.1271

Plastic {initesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri icin Bayes degeri 2 sinifli
modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi i¢in
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 sinifli model kabul edilmistir. Sonuglar
1s181nda klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yetersiz oldugu ve daha
derinlikli bir arastirma siirecine ihtiya¢ duyuldugu sdylenebilir. Ayrica arka plandaki

heterojen ve gézlenmeyen oriintiiler agiklayict analizler ile ortaya konulmalidir.

Katilimeilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki
gibidir. Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin 4. madde
disindaki maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2.
siifi olusturan katilimcilarin ise sadece 5. maddeyi dogru cevaplama ihtimali
yiiksektir. Bu sonuglar 15181nda arka plandaki yapiy1 daha derinlikli olarak agiklamak
icin aciklayic1 degiskenlere ihtiya¢ duyulmaktadir. Bu sebeple iinite 3. asama

analizlerine dahil edilmis ve bulgular1 raporda sunulmustur.
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4.2.30. Alfred Nobel Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 36: Alfred Nobel Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram )
Sayisi (G

M1 1 120 7118.425 | 7151.924 | 379.6242 716.3436

M2 2 112 6873.076 | 6944.86 118.2753 139.0632

M3 3 104 6868.317 | 6978.386 | 97.5167 100.7239
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.6542 0.3458

Olma

Oram

1.
1. Simif 2. Siif

Madde

Yanlis 0.252 0.404

Dogru 0.748 0.596

4.
1. Simif 2. Siif

Madde

Yanlis 0.1539 0.3982

Dogru 0.8461 0.6018

10.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.1800 0.7219
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Dogru 0.8200 0.2781
15.

1. Simf 2. Simf
Madde
Yanlig 0.6916 0.9363
Dogru 0.3084 0.0637

Alfred Nobel {initesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri icin Bayes degeri 2
siniflt modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi
i¢cin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 siifli model kabul edilmistir. Boylece
bu iinitede de klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin biitiin siireci
aciklamakta yetersiz kaldigr goriilmektedir. Ayrica her smifin maddeleri dogru
cevaplama ihtimali farklilagmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili

siniflara ait olma tahminleri de tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinift olusturan katilimcilarin 15. madde disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 2. sinifi
olusturan katilimcilarin ise 1. ve 4. maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir.
Bulgular tniteye ait gizli siflar iizerinde etkili olan aciklayic1 degiskenlerin
belirlenmesi gerektigini ortaya koymaktadir. Bu sebeple ekolojik model dogrultusunda

tinite 3. asama analizlerlerine eklenmistir.

4.2.31. Nikola Tesla Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 37: Nikola Tesla Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (XZ)
Sayisi (G?

M1 1 918 11472.42 | 11535.29 | 2846.889 25092.98

M2 2 904 10523.95 | 10654.53 | 1870.421 17556.28
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M3 3 890 10112.77 | 10311.06 | 1431.242 4253.86
M4 4 876 9972.739 | 10238.73 | 1263.212 2667.515
M5 5 862 10054.95 | 10388.65 | 1317.424 4112.994
1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif
Ait 0.1933 0.1117 | 0.1579 0.5371
Olma
Oram
4. 2. Smif | 3. Simf 4. Simif
1. Simf
Madde
Yanlis 0.0145 0.4555 | 0.5083 0.0244
Dogru 0.9855 0.5445 | 0.4917 0.9756
6.
1. Simf 2. Siif 3. Siif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0137 0.2899 0.2027 0.0124
Dogru 0.9863 0.7101 0.7973 0.9876
7.
1. Simf 2. Siif 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.3325 0.8786 0.8350 0.4239
Dogru 0.6675 0.1214 0.1650 0.5761
10.
1. Simif 2. Simif 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.1411 0.6415 0.6636 0.2482
Dogru 0.8589 0.3585 0.3364 0.7518

122




12.

1. Simf 2. Smif 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0391 0.5196 0.5028 0.0977
Dogru 0.9609 0.4804 0.4972 0.9023
13.

1. Simf 2. Siif 3. Siif 4. Simif
Madde
Yanlig 0.7219 0.9773 0.9709 0.8337
Dogru 0.2781 0.0227 0.0291 0.1663
14A.

1. Simf 2. Siif 3. Siif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0165 0.0000 0.2655 0.0351
Dogru 0.9835 1.0000 0.7345 0.9649
14B.

1. Simif 2. Siif 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.3074 0.1964 0.7023 0.8751
Dogru 0.6926 0.8036 0.2977 0.1249
14C.

1. Simif 2. Siif 3. Simif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0658 0.0000 0.1547 0.0074
Dogru 0.9342 1.0000 0.8453 0.9926
14D.

1. Simif 2. Simif 3. Simif 4. Simf
Madde
Yanlis 0.0936 0.3729 0.6455 0.9343
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Dogru 0.9064 0.6271 0.3545 0.0657
14E.

1. Simf 2. Siif 3. Siif 4. Simif
Madde
Yanlis 0.0601 0.3542 0.7566 0.7024
Dogru 0.9399 0.6458 0.2434 0.2976

Nikola Tesla iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degerinin 2
simifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine igaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 smifli model kabul edilmistir.
Bulgulardan hareketle bu iinite i¢in de klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizlerinin biitiin siireci aciklamakta yetersiz kaldig1 soOylenebilir. Boylece
diferansiyel madde fonksiyonlarinin arka planinda gozlemlenmemis ve heterojen
ortintiilerden olusan bir yapiin oldugu 6ngoriilmektedir. Belirlenen gizli siniflarin
evrende kendilerine ait oranlart bulunmaktadir. Ayrica her smifin ilgili maddeleri
dogru cevaplama ihtimali farklilasmaktadir. Katilimcilarin olusturdugu 4 sinifa gore

ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin 13. madde disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. sinifi olusturan katilimeilarda 7., 10.,
12. ve 13. madde disindaki maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 3. sinifi
olusturan katilimcilar i¢in ise 6., 14A, 14C, 14D ve 14E maddelerini dogru cevaplama
thtimali yiiksek bulunmustur. Son olarak 13., 14B, 14D ve 14E maddeleri 4. simif
katilimcilari i¢in dogru cevaplanma ihtimali yiiksek maddelerdir. Nihayetinde gizli
smiflar i¢in agiklayict degiskenlere yonelik analizlerin yapilmasi gerekli oldugu
sonucuna ulasilmaktadir. Bu sebeple iinite 3. asama analizlerine dahil edilerek

sonuglar raporlastirilmistir.
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4.2.32. The Favour Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 38: The Favour Unitesinin Maddeleri icin Gizli Stmif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (x?)
Sayis1 (G?

M1 1 722 7839.113 | 7889.681 | 2025.266 95462.59

M2 2 710 6756.565 | 6862.299 | 918.7183 2236.13

M3 3 698 6673.018 | 6833.918 | 811.1713 1937.611

M4 4 686 6464.107 | 6680.173 | 578.2605 1059.169

M5 5 674 6446.935 | 6718.167 | 537.0884 1100.125
1. Simf | 2. Simf | 3. Simif 4. Simif

Ait 0.5389 0.1078 | 0.1514 0.2019

Olma

Oram

5.
1. Simf 2. Siif 3. Simif 4. Simif

Madde

Yanlis 0.0105 0.0000 0.3093 0.5067

Dogru 0.9895 1.0000 0.6907 0.4933

6.
1. Simif 2. Simf 3. Simif 4. Simif

Madde

Yanlis 0.2700 0.2213 0.5821 0.6778

Dogru 0.7300 0.7787 0.4179 0.3222
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The Favour {initesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degerinin 2
sinifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi
i¢cin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 sinifli model kabul edilmistir. Sonuglar
onceki tnitelerle paralel sekilde diferansiyel madde fonksiyonu bulgularinin arka
planinda goézlemlenmemis ve heterojen oOriintiiler bulunduguna isaret etmektedir.
Ayrica diferansiyel madde fonksiyonunu agiklamak icin klasik analiz metotlarinin da
yetersiz oldugu desteklenmektedir. Son olarak her siifin ilgili maddeleri dogru

cevaplama ihtimali farklilasmaktadir.

Katilimcilarin olusturdugu 4 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki
gibidir. Sartli ihtimaller incelendiginde ise 1. sinifi ve 2. sinifi olusturan katilimeilarin
ilgili maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yiiksek oldugu goriilmektedir. 3. siniftaki
katilimcilarin 5. maddeyi dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 4. siniftaki
katilimcilarin ise biitiin maddeleri yanlis cevaplama ihtimali yiiksektir. Bulgular
1s1ginda tinitenin gizli smif sonuglarinin agiklayici degiskenlere yonelik analizlerle
desteklenmesi gerektigi ortaya c¢ikmaktadir. Boylece iinitenin 3. asama analizlerine

dahil edilmesine ve agiklayici degiskenlere yonelik sonuglarin raporda sunulmasina

karar verilmistir.

4.2.33. Rapa Nui Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmif Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 39: Rapa Nui Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G?

M1 1 616 7803.329 | 7861.102 | 1999.67 329714.5

M2 2 602 6960.115 | 7080.107 | 1128.456 | 4984.964

M3 3 588 6777.867 | 6960.076 | 918.2076 | 2914.637

M4 4 574 6765.669 | 7010.096 | 878.01 2592.598
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1. Simf | 2. Simif | 3. Simif
Ait 0.7043 0.1844 | 0.1113
Olma
Oram
1.

1. Simif 2. Siif 3. Siif
Madde
Yanlis 0.4582 0.5221 0.4917
Dogru 0.5418 0.4779 0.5083
5.

1. Simif 2. Siif 3. Siif
Madde
Yanlig 0.2393 0.2253 0.4286
Dogru 0.7607 0.7747 0.5714
6.

1. Simif 2. Smif 3. Simif
Madde
Yanlis 0.0000 0.0485 1.0000
Kismi 0.0000

0.9515 0.0000
puan
Tam 1
0 0

puan
6B.

1. Simif 2. Siif 3. Simif
Madde
Yanlig 0.0000 0.1581 0.6715
Dogru 1.0000 0.8419 0.3285
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6E.
Madde

1. Simif 2. Smif 3. Simf

Yanlis 0.0000 0.0441 0.6901

Dogru 1.0000 0.9559 0.3099

1. Simif 2. Siif 3. Siif
Madde

Yanlis 0.3860 0.4335 0.5830

Dogru 0.6140 0.5665 0.4170

11.
Madde

1. Simif 2. Siif 3. Siif

Yanlig 0.3363 0.4053 0.5152

Dogru 0.6637 0.5947 0.4848

Rapa Nui iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degerinin 5
sinifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi
i¢cin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmas sebebiyle (Vrieze, 2012) 5 simfli model kabul edilmistir. Unitenin
gizli sif sonuglar1 diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari i¢in sadece ordinal
lojistik regresyon analizlerinin kullanilmasinin yetersiz olduguna isaret etmektedir.
Ayrica her siifin maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin farklilastigi goriilmektedir.
Katilimeilarin olusturdugu 3 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri de tablodaki
gibidir.

Sartli thtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin biitiin maddeleri dogru
cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. siifi olusturan katilimcilarin ise 1. madde disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin yliksek oldugu goriilmektedir. 3. sinifi
olusturan katilimcilarin ise 1. ve 5. maddeyi dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Elde
edilen sonuglardan hareketle klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin

yeterli olmayacagina yonelik sonuglar iiniteyi etkileyen gizli smiflara yonelik
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aciklayici degigken analizinin yapilmasi gerekliligini ortaya ¢ikarmaktadir. Bu sebeple

tinite 3. agama analizlerine dahil edilmis ve elde edilen sonuglar raporda sunulmustur.

4.2.34. The Skellig Rocks Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 40: The Skellig Rocks Unitesinin Maddeleri i¢cin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram (x?)
Sayis1 (G?)

M1 1 183 5973.367 | 6009.684 | 472.1392 | 870.1657

M2 2 174 5734585 | 5811.758 | 215.3571 | 228.2447

M3 3 165 5705.508 | 5823.537 | 168.2801 189.1615

1. Simf | 2. Simf

Ait 0.2803 0.7197
Olma

Oram

1. Simif 2. Siif
Madde

Yanlig 0.4825 0.0485

Dogru 0.5175 0.9515

1. Simif 2. Siif
Madde

Yanlig 0.5729 0.3942

Dogru 0.4271 0.6058
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1. Simif 2. Smif
Madde

Yanlis 0.6361 0.0857

Dogru 0.3639 0.9143

1. Simif 2. Siif
Madde

Yanlig 0.8611 0.6814

Kismi 0.1086

0.0463
puan
Tam 0.0303

0.2723
puan
12.

1. Simif 2. Siif

Madde

Yanlig 0.5623 0.0803

Dogru 0.4377 0.9197

14.
Madde

1. Simif 2. Smif

Yanlig 0.5843 0.2796

Dogru 0.4157 0.7204

Parametrik veri havuzu i¢in daha uygun olmasi sebebiyle en diisiik deger kriteri i¢in

Bayes degeri esas alinarak 2 sinifli modelin uygun olduguna karar verilmistir.
Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin 3. madde disindaki

maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin disiik oldugu gorilmektedir. 2. smifi
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olusturan katilimcilar i¢in ise 9. madde disindaki maddelerin dogru cevaplanma
ihtimali yiiksektir. Elde edilen sonuglar klasik diferansiyel madde fonksiyonu
analizlerinin yeterli olmayabilecegi yontindedir.

4.2.35. Smoke Jumpers Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Stmf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 41: Smoke Jumpers Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (x?)
Sayisi (G?

M1 1 538 9109.455 | 9178.529 | 3587.395 | 6661091

M2 2 521 7987.107 | 8129.574 | 2431.047 | 36303.05

M3 3 504 7449.822 | 7665.68 1859.762 | 39231.05

M4 4 487 7301.674 | 7590.924 | 1677.615 18644.43

M5 5 470 7244.337 | 7606.979 | 1586.278 17745.57

1. Simf | 2. Simif | 3. Simif 4. Simif

Ait 0.4477 0.2365 | 0.2617 0.0542
Olma

Oram

1. Smf | 2. Smf | 3. Madde | 4. Madde
Madde

Yanlig 0.4919 | 0.3130 0.6552 0.5667

Dogru 0.5081 | 0.6870 0.3448 0.4333

1. Smf | 2. Simf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
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Yanlis 0.1895 0.1756 0.4069 0.2000
Dogru 0.8105 0.8244 0.5931 0.8000
11F.

1. Smaf | 2. Simf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
Yanlis 0.8145 0.0000 0.8345 0.0000
Dogru 0.1855 1.0000 0.1655 1.0000
13.

1. Simaf | 2. Simf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
Yanlis 0.1371 0.0534 0.3172 0.1333
Dogru 0.8629 0.9466 0.6828 0.8667
3.

1. Simf | 2. Simf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
Yanlis 0.4919 0.3130 0.6552 0.5667
Dogru 0.5081 0.6870 0.3448 0.4333
4.

1. Smf | 2. Smf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
Yanlis 0.1895 0.1756 0.4069 0.2000
Dogru 0.8105 0.8244 0.5931 0.8000
11F.

1. Smf | 2. Simf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
Yanlis 0.8145 0.0000 0.8345 0.0000
Dogru 0.1855 1.0000 0.1655 1.0000
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13.

1. Smaf | 2. Simf | 3. Madde | 4. Madde
Madde
Yanlis 0.1371 0.0534 0.3172 0.1333
Dogru 0.8629 | 0.9466 0.6828 0.8667

Smoke Jumpers tinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri icin Bayes degerinin
4 smiflt modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi
i¢cin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 4 sinifli model kabul edilmistir. 1.
asamadaki diferansiyel madde fonksiyonu sonuglarinin arka planinda heterojen ve
gbzlemlenmemis Oriintiilere isaret eden bu sonu¢ ayni zamanda klasik analizlerin
yetersiz oldugu ihtimalini kuvvetlendirmektedir. Yapilan analizler her sinifin evrende
kendine ait bir orana sahip oldugunu ve her sinifin ilgili maddeleri dogru cevaplama
ihtimalinin farkli oldugunu gdstermektedir. Katilimeilarin olusturdugu 4 sinifa gore

ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimcilarin 11F maddesi disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin diisiik oldugu gorilmektedir. 2. smifi
olusturan katilimcilarin biitiin maddeleri dogru cevaplanma ihtimali ytiksektir. 3. sinifi
olusturan katilimcilarin ise 4. ve 13. maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir.
Son olarak 4. Sinifi olusturan katilimcilarin 3. madde disindaki maddeleri dogru
cevaplama ihtimali ytliksektir. Nihayetinde liniteye ait gizli siniflara yonelik agiklayici
degiskenlerinin ortaya konulmasi gerekliligi dogmaktadir. Bu sebeple belirlenen
muhtemel aciklayic1 degsikenler agisindan incelemek iizere {inite 3. asama analizlerine

dahil edilmistir.
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4.2.36. Employment Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 42: Employment Unitesinin Maddeleri i¢cin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Siif Orani (x?)
Sayisi (G

M1 1 120 2019.765 | 2047.564 | 622.8771 15138.24

M2 2 112 1486.947 | 1546.516 | 74.05919 92.03458

M3 3 104 1486.868 | 1578.207 | 57.97964 68.97454
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.1684 0.8316

Olma

Oram

1A.
1. Simif 2. Siif

Madde

Yanlis 0.7727 0.0000

Dogru 0.2273 1.0000

1C.
1. Simif 2. Siif

Madde

Yanlis 0.5152 0.0000

Dogru 0.4848 1.0000

1D.
1. Simf 2. Siif

Madde

Yanlig 0.0606 0.0000
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Dogru 0.9394 1.0000

1E.
Madde

1. Simf 2. Siif

Yanlig 0.7576 0.3037

Dogru | 0.2424 | 0.6963

2.
Madde

1. Simf 2. Siif

Yanlig 0.3636 0.1380

Dogru 0.6364 0.8620

Employment {initesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degerinin 2
smifli modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine igaret etmektedir. Veri analizi
icin belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina
daha uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 smnifl model kabul edilmistir. Unitenin
gizli smif sonuglar1 diferansiyel madde fonksiyonu sonuglar1 i¢in sadece ordinal
lojistik regresyon analizlerinin kullanilmasinin yetersiz olduguna isaret etmektedir.
Ayrica her sinifin maddeleri dogru cevaplama ihtimalinin farklilastigi goriilmektedir.
Katilimcilarin olusturdugu 2 siifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. smifi olusturan katilimeilarin 1D maddesi ile 2.
maddeyi dogru cevaplama ihtimalinin yliksek oldugu goriilmektedir. 2. sinifi olugturan
katilimcilarin ise biitin maddeleri dogru cevaplanma ihtimali yiiksektir. Elde edilen
sonuglardan hareketle klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin yeterli
olmayacagina yonelik sonuclar {initeyi etkileyen gizli siniflara yonelik agiklayic
degisken analizinin yapilmasi gerekliligini ortaya ¢ikarmaktadir. Bu sebeple tinite 3.

asama analizlerine dahil edilmis ve elde edilen sonuglar raporda sunulmustur.
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4.2.37. Portrait Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Sinif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 43: Portrait Unitesinin Maddeleri i¢cin Gizli Stmf Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram 2
Sayisi (G

M1 1 41 3149.213 | 3174.69 233.6091 318.308

M2 2 34 2972.716 | 3027.916 | 43.11207 45.19203

M3 3 27 2966.675 | 3051.597 | 23.07082 20.6422
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.3585 0.6415

Olma

Oram

2.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.2943 0.0000

Dogru 0.7057 1.0000

3.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.4879 0.2535

Dogru 0.5121 0.7465

6.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlig 0.8863 0.4567
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Kismi 0.0449

0.1992
puan
Tam 0.0688

0.3442
puan

Portrait linitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri icin Bayes degerinin 2 sinifli
modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi igin
belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 2 sinifli model kabul edilmistir. Unitenin gizli
sinif sonuclar1 diferansiyel madde fonksiyonu sonuglart i¢in sadece ordinal lojistik
regresyon analizlerinin kullanilmasinin yetersiz olduguna isaret etmektedir. Ayrica her
sinifin  maddeleri dogru cevaplama

ihtimalinin  farklilastigi  goriilmektedir.

Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki
gibidir.

Sarthi ihtimaller incelendiginde 1. siifi olusturan katilimcilarin 6. madde disindaki
maddeleri dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. sinifi olusturan katilimeilarin ise
biitiin maddeleri dogru cevaplanma ihtimali yiiksektir. Nihayetinde liniteye ait gizli
siniflara yonelik aciklayici degiskenlerinin ortaya konulmasi gerekliligi dogmaktadir.
Bu sebeple belirlenen muhtemel agiklayict degsikenler agisindan incelemek {izere

tinite 3. asama analizlerine dahil edilmistir.

4.2.38. Optician Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Simf Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 44: Optician Unitesinin Maddeleri i¢in Gizli Stmif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Slnlf Oranl (XZ)
Sayis1 (G

M1 1 18 2434.966 | 2455.022 | 106.0561 121.5832

M2 2 12 2359.565 | 2403.689 | 18.655 16.09306

M3 3 6 2361.77 2429.962 | 8.860604 | 8.238785
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1. Simf | 2. Simif

Ait 0.4338 0.5662
Olma

Oram

1. Simf 2. Siif
Madde

Yanlis 0.6642 0.3262

Dogru 0.3358 0.6738

3.
Madde

1. Simf 2. Siif

Yanlig 0.6289 0.2165

Dogru 0.3711 0.7835

Optician linitesi i¢in yapilan gizli sinif analizleri sonucunda en diisiik deger kriteri i¢in
Bayes ve Akaike degerleri ittifakla 2 siifli modele isaret etmektedir. 1. asamadaki
diferansiyel madde fonksiyonu sonuglarmin arka planinda heterojen ve
gbzlemlenmemis Oriintiilere isaret eden bu sonu¢ ayni zamanda klasik analizlerin
yetersiz oldugu ihtimalini kuvvetlendirmektedir. Yapilan analizler her sinifin evrende
kendine ait bir orana sahip oldugunu ve her sinifin ilgili maddeleri dogru cevaplama
thtimalinin farkli oldugunu goéstermektedir. Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore

ilgili siniflara ait olma tahminleri ise tablodaki gibidir.

Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimeilarin biitiin maddeleri yanlis
cevaplama ihtimali yiiksektir. 2. sinifi olusturan katilimcilarin ise biitiin maddeleri
dogru cevaplanma ihtimali yiiksektir. Bu noktadan hareketle tinite igin ortaya ¢ikarilan
siniflara yonelik agiklayic1 degiskenlere ihtiya¢ duyuldugu ortaya c¢ikmaktadir.

Boylece iinite 3. agsama analizlerine dahil edilmis ve bulgular raporlastirilmistir.
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4.2.39. Kokeshi Dolls Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Sinif Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 45: Kokeshi Dolls Unitesinin Maddeleri icin Gizli Smif Analizi

Model Gizli Sd AlIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram D)
Sayisi (G

M1 1 4 1346.648 | 1358.256 | 87.27195 101.1633

M2 2 0 1267.376 | 1294.461 | 2.565661 2.563976

M3 3 -4 1275.376 | 1317.938 | 1.032402 1.03188
1. Simf | 2. Simif

Ait 0.6469 0.3531

Olma

Oram

2.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.3457 0.7328

Dogru 0.6543 0.2672

Kokeshi Dolls i¢in yapilan analizler sonucunda Bayes ve Akaike degerlerinin en diisiik
deger kriteri i¢in ittifakla 2 sinifli modele isaret ettigi gortilmistiir. Ayrica 3 sinifli
modelin negatif serbestlik derecesi igermesi de 2 sinifli modeli desteklemektedir.
Boylece diferansiyel madde fonksiyonu sonucglarinin arka planinda gozlemlenmemis
ve heterojen bir yapmin oldugu sdylenebilir. Ayrica klasik diferansiyel madde
fonksiyonu analizleri muhtemel bir madde yanliligmi agiklamakta yetersizdir.
Belirlenen her smifin evrende kendisine ait bir orani ve ilgili maddeleri dogru

cevaplama ihtimali bulunmaktadir.

Katilimcilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki

gibidir. Sartli ihtimaller incelendiginde ise 1. smifi olusturan katilimcilarin ilgili
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maddeyi dogru cevaplama ihtimali yiiksek, 2. sinifi olusturan katilimcilarin ilgili
maddeyi dogru cevaplama ihtimali diisiiktiir. Bu noktadan hareketle inite igin ortaya
cikarilan simiflara yonelik aciklayici degiskenlere ihtiyag duyuldugu ortaya
cikmaktadir. Boylece iinite 3. asama analizlerine dahil edilmis ve bulgular

raporlastirilmistir.

4.2.40. Literary Magazine Unitesine Ait Maddelere Yénelik Gizli Stmf Analizi

Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 46: Literary Magazine Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simf Analizi

Model Gizli Sd AIC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Sinif Oram (x?)
Sayisi (G

M1 1 41 3201.095 | 3226.856 | 232.7368 283.6633

M2 2 34 3021.114 | 3076.928 | 38.75527 49.08811

M3 3 27 3022.079 | 3107.948 | 25.72094 33.61047
1. Simf | 2. Simf

Ait 0.4381 0.5619

Olma

Oram

2.
1. Simif 2. Simif

Madde

Yanlis 0.0866 0.4309

Dogru 0.9134 0.5691

Literary Magazine iinitesi i¢in yapilan analizlerde Bayes ve Akaike degerleri en diisiik
deger kriteri i¢in ittifakla 2 sinifli modele isaret etmektedir. Bulgular 1s18inda
diferansiyel madde fonksiyonu sonuclarinin arka planinda goézlemlenmemis ve
heterojen bir yapmin oldugu sdylenebilir. Ayrica klasik diferansiyel madde

fonksiyonu analizleri muhtemel bir madde yanliligimi agiklamakta yetersizdir.
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Belirlenen her sinifin evrende kendisine ait bir oram1 ve ilgili maddeleri dogru

cevaplama ihtimali bulunmaktadir.

Katilimcilarin olusturdugu 2 smifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki
gibidir. Sartl ihtimaller incelendiginde 1. smif ve 2. sinifi olusturan katilimcilarin
maddeyi dogru cevaplama ihtimali yiiksektir. Bununla beraber siniflara gére dogru
cevaplama ihtimali farklilik gdstermektedir. Elde edilen sonuclar {inite i¢in ortaya
cikarilan smiflara yonelik agiklayict degiskenlere ihtiyag duyuldugunu ortaya
¢ikarmaktadir. Boylece tinite 3. asama analizlerine dahil edilmis ve bulgular

raporlastirilmistir.

4.2.41. Shirts Unitesine Ait Maddelere Yonelik Gizli Siif Analizi
Yapilan analizlerden elde edilen bulgular su sekildedir.

Tablo 47: Shirts Unitesinin Maddeleri icin Gizli Simif Analizi

Model Gizli Sd AlC BIC Olabilirlik | Ki-kare
Simif Oram (G?) | (x?)
Sayis1

M1 1 4 1465.912 | 1478.395 | 23.03549 23.68445

M2 2 0 1450.944 | 1480.073 | 0.06806172 | 0.06446873
1. Simf

Ait 1

Olma

Oram

4,
1. Simif

Madde

Yanlis 0.7722

Dogru 0.2278

Shirts iinitesinin bulgularina gore en diisiik deger kriteri i¢in Bayes degerinin 1 sinifli

modele isaret ederken Akaike degeri ise aksine isaret etmektedir. Veri analizi i¢in
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belirlenen kriterler dogrultusunda Bayes degerinin parametrik veri havuzlarina daha
uygun olmasi sebebiyle (Vrieze, 2012) 1 sinifli model kabul edilmistir. Bu sonug
klasik diferansiyal madde fonksiyonu analizlerinin siireci agiklamak i¢in yeterliligine
isaret etmektedir. Ayn1 zamanda 1. agsama bulgularinin arka planindaki yap1 homojen

ve gozlemlenebilir haldedir.

Katilimeilarin olusturdugu 2 sinifa gore ilgili siniflara ait olma tahminleri tablodaki
gibidir. Sartli ihtimaller incelendiginde 1. sinifi olusturan katilimeilarin ilgili maddeyi
dogru cevaplama ihtimali diisiiktiir. Buradan hareketle iinitenin 3. agsama analizlerine
alinmasina gerek olmadigi sonucuna varilmaktadir. Nihayetinde iinite agiklayict

degisken analizlerinden ¢ikarilmistir.
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4.3. Aciklayici Degiskenlere Yonelik Analizler

Arastirmanin 3. asamasini olusturan bu asamada gizli smiflar1 etkileyebilecek
muhtemel degiskenler icin listenin daraltilmasi ve bir model olusturulmasina yardimci
olunmasi amaglanmistir (Zumbo ve digerleri, 2015). Raporun devaminda PISA’dan
hareketle derlenen yardimci degiskenler sunulmustur. Reading Fluency {initesinde
farkli maddelerin farkli gruplara uygulanmasi sebebiyle gizli sinif analizindeki
gruplamalara uygun olarak lojistik regresyon analizi siirdiirilmiistiir. Aciklayici
degiskenlerin se¢iminde ise PISA 6grenci anketindeki havuzdan faydalanilarak etki
sonucunun anlamli ¢ikmasi beklenen degiskenler sunulmustur. Analiz sonuglari
ekolojik model dogrultusunda kategorilenerek her analiz grubu igin

raporlandirilmastir.

Analizlerin sonucunda anlamli sonug¢ elde edilen degiskenler madde yanliliginin
kaynagi degildir. Bununla beraber diferansiyel madde fonksiyonu goriilen ve arka
planinda gizli siniflardan olusan bir Oriintliye sahip {tniteler i¢in muhtemel
aciklayicilar olarak ilgili degiskenler sunulmustur. Boylece gelecek arastirmalarda
secilen degiskenler yol gosterici olarak diferansiyel madde fonksiyonlarinin arka

planin1 daha belirli hale getirebilecektir.

Analizler neticesinde aciklayici degiskenler i¢in baz1 linite maddelerinde anlamli ¢ikan
bir sonucun bazi linite maddelerinde anlamsiz ¢iktig1 goriilmektedir. Hatali negatif
anlamina gelen 2. tip hatanin (Demir, 2020) olusmasini engellemek adina her bir
madde grubu ve iinitenin analiz sonucu mukayeseli olarak incelenmis ve tek bir

tabloda sunulmustur.

Biitiin iinitelerin analizi neticesinde agiklayici degiskenlerin her iinite i¢in ayr1 ayri
analizler edilmesinden uzun bir rapor metni dogacagi Ongoriilmistiir. Ayrica
arastirmanin  omurgasint olusturan ekolojik model i¢in agiklayic1 degiskenlerin
istatistiki acidan anlamli olmasi arastirmanin  bu asamadaki ¢ekirdegini
olusturmaktadir. Bu sebeple iinitelerin analizlerinden elde edilen mukayeseli tablonun
sunulmasi yeterli goriilmiistiir. Son olarak Reading Fluency finitesinin 1. grubuna

yonelik analizler 6rnek bulgulastirma olarak saklanmistir.
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4.3.1. Reading Fluency Unitesine Yonelik Analizler

4.3.1.1. Reading Fluency Birinci Grup

3., 4., 20., 24., 27., 33., 35, 43., 52., 59. ve 61. maddelerin analiz sonuclari

sunulmustur.

Tablo 48: Birinci Gruba Yonelik Lojistik Regresyon Analizi Sonuclar:

Ekolojik Model Dogrultusunda Simiflanan | Tahmin p

Aciklayic1 Degiskenler Parametresi

Maddeye Yonelik Degiskenler

PISA okuma testinde anlasilmayan ¢ok sayida | ,073 ,000
kelime olmas1 (ST163Q02HA)

PISA okuma testindeki birgok metni anlamay1 | ,035 ,000
zor bulma (ST163Q03HA)

PISA okuma testinde sayfalar arasinda | ,016 ,000
kayboldugunu hissetme (ST163Q04HA)

Katihmcimin Karakteri, Sahsi Farklhihklar

Cinsiyet (ST004DO1T) -,012 031

Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | -,006 ,000
kolaylastirmak i¢in anlasilmasi kolay noktalara

odaklanma (ST164Q011A)

Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | -,019 ,000
kolaylastirmak icin testi cabukca iki defa okuma
(ST164Q021A)

Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | ,033 ,000
kolaylastirmak i¢in metni okuduktan sonra

bagkalari ile tartisma (ST164Q031A)
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Bir metni anlamayr ve  ezberlemeyi | ,029 ,000
kolaylastirmak i¢in metindeki miithim yerlerin

altini1 ¢izme (ST164Q041A)

Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | ,009 ,000
kolaylastirmak i¢in metni kendi kelimeleri ile

ozetleme (ST164Q05IA)

Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | -,020 ,000
kolaylastirmak icin metni baskasina okuma

(ST164Q061A)

Ogrencinin baskalar1 ile sohbet etmesini |,002 ,539
saglayacak  kadar  bildigi dil  sayisi

(ST177Q01HA)

Hafta boyunca Tiirk¢e calismaya ayrilan dakika | -0,000388 ,000
sayist (LMINS)

Hafta boyunca Ogrenmeye ayrilan zaman | 0,000044 ,000
(TMINS)

Ekonomik, sosyal ve kiiltlirel statii indeksi | ,003 ,237
(ESCS)

Ust-bilis: Anlama ve ezberleme (UNDREM) ,080 ,000
Ust-bilis: Ozetleme (METASUM) ,053 ,000
Ust-bilis: Giivenilirligi degerlendirmek | ,009 ,002
(METASPAM)

Okumaktan hoslanma (JOYREAD) ,041 ,000

Ogretmen, Simif ve Okul Bakimindan Cevre

Degiskenleri
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Ogrencilerin Tiirkge dersinde iyi calisamama

siklig1 (ST097Q04TA)

-,002

535

Tirkce dersinde Ogretmenin  Ogrencilerin
ogrenmesine ilgi gosterme sikl1g1

(STL100Q03TA)

-,073

,000

Ogretmenin okunmasi mecbur olan bir kitap
veya kitap fasli hakkinda 6zet cikarilmasini

istemesi (ST153Q01HA)

-,112

,000

Ogretmenin okunmas1 mecbur olan bir metnin

kiigiik gruplar halinde tartisilmasini istemesi

(ST153Q03HA)

-,088

,000

Ogretmenin Ogrencilerden okunmasi mecbur
olan metinle alakali bir yazi yazmalarini

istemesi (ST153Q10HA)

-,170

,000

Testin uygulandig1r egitim-6gretim yilinda
okulda  Ogrenilen  yabanct  dil  sayisi

(ST189Q01HA)

-,080

,000

Haftalik katilinmas1 gereken Tiirk¢e dersi sayisi

(STO59QO1TA)

-,012

,000

Haftalik katilinmasi gereken yabanci dil dersi

sayist (ST059Q04HA)

,030

,000

Okulda erisilebilir bir masatistii bilgisayarin

bulunmasi (IC009QO01TA)

-,035

,000

Okulda erisilebilir bir diziistii bilgisayarin
bulunmasi (IC009Q02TA)

-,001

877

Okulda erisilebilir bir tablet bilgisayarin
bulunmasi (IC009Q03TA)

-,017

,000
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Okulda erisilebilir internet baglantili | -,028 ,000
bilgisayarin olmast (ICO09QO05NA)

Okulda erisilebilir kablosuz internetin olmasi | ,064 ,000
(1CO09Q06NA)

Okulda erisilebilir bir e-kitap okuyucusunun | ,057 ,000
bulunmasi (IC009Q09TA)

Tirkce dersinde Ogretmenin  6grencileri | ,028 ,000
desteklemesi (TEACHSUP)

Ogretmenin okuma katilimimni tesvik etmesi | ,050 ,000
(STIMREAD)

Ogretmenin dersteki ilgisi (TEACHINT) ,042 ,000
Aile ve Okul Disindaki Cevre

Evde bulunan kitap sayis1 (ST013Q01TA) -,007 ,001
Ogrencinin evde en ¢ok konustugu dil |,065 ,000
(ST022Q01TA)

Ogrencinin annesinin baskalar1 ile sohbet | -,028 ,000
edecek  seviyede  bildigi  dil  saysi

(ST177Q02HA)

Ogrencinin babasmin baskalar1 ile sohbet | -,024 ,000
edecek  seviyede  bildigi  dil  sayisi

(ST177Q03HA)

Evde erisilebilir bir masaiistii bilgisayar | ,031 ,000
bulunmasi (IC001Q01TA)

Evde erisilebilir bir diziistii  bilgisayar | ,013 ,000

bulunmasi (IC001Q02TA)
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Evde erisilebilir bir tablet bilgisayar olmasi | -,009 ,005
(1C001Q03TA)

Evde erisilebilir bir internet baglantisinin | -,012 ,001
bulunmasi (IC001Q04TA)

Evde e-kitap okuyucusunun bulunmasi | ,025 ,000
(IC001Q11TA)

Ebeveynlerin aldig1 en yliksek egitim indeksi | -,001 ,378
(PAREDINT)

Evdeki egitim kaynaklar1 (HEDRES) -,018 ,000
Ailenin refah seviyesi (WEALTH) ,019 ,000

Analizler maddeye yonelik degiskenlerin ¢ikan sonuglar iizerinde etkili olduguna
isaret etmektedir. Katilimcilarin karakterineve sahsi farkliliklarina yonelik olarak
olarak siniflanan degiskenlerden 6grencinin baskalar: ile sohbet etmesini saglayacak
kadar bildigi dil sayisi (p > ,05), ekonomik, sosyal ve kiiltiirel statii indeksi (p > ,05)

i¢in etki sonucunun anlamli olmamasini ilging bir sonug olarak not etmek gerekir.

Okul ¢evresine yonelik degiskenlerde ise 6grencilerin Tiirkge dersinde iyi ¢alisamama
siklig1 istatistiki olarak anlamsiz ¢ikmistir (p > ,05). Bununla beraber ilgili degiskene
yonelik sonucun diger {initelere ait sonugla mukayese edilmesi hatali negatif anlamina
gelen 2. tip hatanin (Demir, 2020) olusmasimi engelleyecektir. Okul degiskenleri
icinde erisilebilir bir diziistii bilgisayara sahip olma da istatistiki olarak anlamsiz

bulunmustur (p > ,05).

Aile ve okul dist cevre iginde ise ebeveynlerin aldigi en yiiksek egitim indeksi
istatistiki olarak anlamsiz bulunmustur (p > ,05). Diger lnitelerden elde edilen
sonuglar da benzer sekilde raporlastirilmistir. Elde edilen bulgular muhtemel 1. tip ve

2. tip hatalara kars1 mukayeseli bir sekilde incelenmistir.
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4.3.2. Aciklayic1 Degiskenlerin Tahmin Parametreleri ve Istatistiki Anlamlihk

Degerlerinin Mukayeseleri Incelenmesi

Bu asamada {inite analizlerinden hareketle muhtemel hatali sonuclarin Oniine
gecilmesine ve gizli smiflar iizerinde etkili olabilecek muhtemel aciklayici
degiskenlerin sunulmasina calisilmistir. Boylece bir yandan 2. tip hata anlamina
gelebilecek (Demir, 2020) 6lgme hatalarinin 6niine gegilmesi hem de mukayeseli bir
sekilde 2018 PISA wverileri i¢in kapsayici bir tablonun sunulmasi saglanmistir.
Sonuglar asagidaki tabloda siralanmastir.

Tablo 49: Aciklayicl Degiskenlerin Uniteler Bazinda Mukayeseli
Incelenmesinden Elde Edilen Sonuclar

Ekolojik Model Dogrultusunda Simiflanan | Tahmin p
Aciklayic1 Degiskenler Parametresi
Maddeye Yonelik Degiskenler
PISA okuma testinde anlagilmayan ¢ok sayida | 18 pozitif 35 anlamli
kelime olmas1 (ST163Q02HA) 24 negatif 7 anlamsiz
PISA okuma testindeki birgok metni anlamay1 | 19 pozitif 39 anlamh
zor bulma (ST163Q03HA) 23 negatif 3 anlamsiz
PISA okuma testinde sayfalar arasinda | 22 pozitif 39 anlamli
kayboldugunu hissetme (ST163Q04HA) 20 negatif 3 anlamsiz
Katimeimin Karakteri, Sahsi Farkhihiklar
Cinsiyet (ST004DO01T) 23 pozitif 36 anlamli
19 negatif 6 anlamsiz
Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | 17 pozitif 40 anlamh
kolaylastirmak i¢in anlagilmasi kolay noktalara 25 negatif 2 anlamsiz
odaklanma (ST164Q011A)
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Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | 15 pozitif 40 anlamh
kolaylastirmak icin testi cabukca iki defa 27 negatif 2 anlamsiz
okuma (ST164Q02IA)
Bir metni anlamayi1 ve ezberlemeyi | 31 pozitif 38 anlamli
kolaylastirmak i¢in metni okuduktan sonra 11 negatif 4 anlamsiz
baskalari ile tartisma (ST164Q031A)
Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | 19 pozitif 33 anlamli
kolaylastirmak i¢in metindeki miithim yerlerin 23 negatif 9 anlamsiz
altini ¢izme (ST164Q041A)
Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | 20 pozitif 38 anlamli
kolaylastirmak i¢in metni kendi kelimeleri ile 22 negatif 4 anlamsiz
ozetleme (ST164Q051A)
Bir metni anlamayr ve ezberlemeyi | 28 pozitif 37 anlamli
kolaylastirmak i¢in metni baskasina okuma 14 negatif 5 anlamsiz
(ST164Q061A)
Ogrencinin baskalar1 ile sohbet etmesini | 20 pozitif 34 anlamli
saglayacak  kadar  bildigi dil  sayist 22 negatif 8 anlamsiz
(ST177Q01HA)
Hafta boyunca Tiirk¢e c¢alismaya ayrilan | 22 pozitif 39 anlaml
dakika say1s1 (LMINS) 20 negatif 3 anlamsiz
Hafta boyunca Ogrenmeye ayrilan zaman | 33 pozitif 39 anlamli
(TMINS) 9 negatif 3 anlamsiz
Ekonomik, sosyal ve kiiltiirel statii indeksi | 18 pozitif 36 anlamli
(ESCS) 24 negatif 6 anlamsiz
Ust-bilis: Anlama ve ezberleme (UNDREM) | 20 pozitif 36 anlaml
22 negatif 6 anlamsiz
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Ust-bilis: Ozetleme (METASUM) 26 pozitif 37 anlaml
16 negatif 5 anlamsiz
Ust-bilis:  Giivenilirligi ~ degerlendirmek | 30 pozitif 37 anlamli
(METASPAM) 12 negatif 5 anlamsiz
Okumaktan hoslanma (JOYREAD) 24 pozitif 37 anlamli
18 negatif 5 anlamsiz
Ogretmen, Simif ve Okul Bakimindan Cevre
Degiskenleri
Ogrencilerin Tiirkge dersinde iyi ¢alisamama | 21 pozitif 33 anlamli
sikligt (STO97QO4TA) 21 negatif 9 anlamsiz
Tirkce dersinde Ogretmenin 6grencilerin | 10 pozitif 40 anlamh
ogrenmesine ilgi gosterme siklig1 32 negatif 2 anlamsiz
(ST100Q03TA)
Ogretmenin okunmas1 mecbur olan bir kitap | 22 pozitif 37 anlaml
veya kitap fasli hakkinda 6zet ¢ikarilmasini 20 negatif 5 anlamsiz
istemesi (ST153Q01HA)
Ogretmenin okunmast mecbur olan bir metnin | 25 pozitif 39 anlaml
kiiclik gruplar halinde tartigilmasini istemesi 17 negatif 3 anlamsiz
(ST153Q03HA)
Ogretmenin 6grencilerden okunmasi mecbur | 26 pozitif 40 anlamli
olan metinle alakali bir yaz1 yazmalarini 16 negatif 2 anlamsiz
istemesi (ST153Q10HA)
Testin uygulandig1r egitim-6gretim yilinda | 25 pozitif 34 anlamli
okulda  Ogrenilen yabanci dil  sayisi 17 negatif 7 anlamsiz
(ST189Q01HA)
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Haftalik katilinmas1 gereken Tiirkge dersi | 16 pozitif 37 anlamli
sayist (STOS9QOITA) 26 negatif 5 anlamsiz
Haftalik katilinmasi gereken yabanci dil dersi | 24 pozitif 38 anlamli
sayisi (STO59Q04HA) 18 negatif 4 anlamsiz
Okulda erisilebilir bir masaiistii bilgisayarin | 17 pozitif 36 anlamli
bulunmasi (IC009QO01TA) 25 negatif 6 anlamsiz
Okulda erisilebilir bir diziistii bilgisayarin | 15 pozitif 35 anlamli
bulunmasi (IC009Q02TA) 27 negatif 7 anlamsiz
Okulda erisilebilir bir tablet bilgisayarin | 21 pozitif 39 anlamli
bulunmasi (IC009Q03TA) 21 negatif 3 anlamsiz
Okulda  erigilebilir  internet  baglantili | 24 pozitif 38 anlamli
bilgisayarin olmast (ICO09QO05NA) 18 negatif 4 anlamsiz
Okulda erisilebilir kablosuz internetin olmasi | 28 pozitif 38 anlaml1
(ICO09QOENA) 14 negatif 4 anlamsiz
Okulda erisilebilir bir e-kitap okuyucusunun | 26 pozitif 39 anlamli
bulunmasi (IC009Q09TA) 16 negatif 3 anlamsiz
Tirkge dersinde Ogretmenin  Ogrencileri | 31 pozitif 39 anlamli
desteklemesi (TEACHSUP) 11 negatif 3 anlamsiz
Ogretmenin okuma katilimini tesvik etmesi | 19 pozitif 35 anlamli
(STIMREAD) 23 negatif 7 anlamsiz
Ogretmenin dersteki ilgisi (TEACHINT) 20 pozitif 37 anlaml1

22 negatif 5 anlamsiz
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Aile ve Okul Disindaki Cevre

Evde bulunan kitap sayis1 (STO13Q01TA) 23 pozitif 39 anlamli
19 negatif 3 anlamsiz
Ogrencinin evde en ¢ok konustugu dil | 22 pozitif 38 anlamli
(ST022Q01TA) 20 negatif 4 anlamsiz
Ogrencinin annesinin bagskalar1 ile sohbet | 19 pozitif 39 anlamli
edecek  seviyede  bildigi  dil  sayist 23 negatif 3 anlamsiz
(ST177Q02HA)
Ogrencinin babasinin bagkalar1 ile sohbet | 20 pozitif 36 anlamli
edecek  seviyede bildigi dil  sayisi 22 negatif 6 anlamsiz
(ST177Q03HA)
Evde erisilebilir bir masaiistii bilgisayar | 22 pozitif 34 anlamli
bulunmasi (ICO01Q01TA) 20 negatif 8 anlamsiz
Evde erigilebilir bir diziistii Dbilgisayar | 17 pozitif 36 anlamli
bulunmasi (IC0O01Q02TA) 25 negatif 6 anlamsiz
Evde erisilebilir bir tablet bilgisayar olmasi | 14 pozitif 36 anlaml1
(1C001Q03TA) 28 negatif 6 anlamsiz
Evde erisilebilir bir internet baglantisinin | 18 pozitif 37 anlamli
bulunmasi (IC001Q04TA) 24 negatif 5 anlamsiz
Evde e-kitap okuyucusunun bulunmasi | 25 pozitif 36 anlamli
(1C001Q11TA) 17 negatif 6 anlamsiz
Ebeveynlerin aldig1 en yiiksek egitim indeksi | 19 pozitif 35 anlamli
(PAREDINT) 23 negatif 7 anlamsiz
Evdeki egitim kaynaklari (HEDRES) 22 pozitif 38 anlaml1
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20 negatif 4 anlamsiz

Ailenin refah seviyesi (WEALTH) 26 pozitif 40 anlamli

16 negatif 2 anlamsiz

Unitelere yonelik yapilan ordinal lojistik regresyon analizleri neticesinde agiklayici
degisken olarak ele alinan biitlin degiskenlerin anlamli bulundugu goriilmektedir. Bu
bakimdan ilgili degiskenler i¢inde anlamsiz ¢ikan sonuglarin 2. tip hata olarak
degerlendirilmesi gerekmektedir. Degiskenlere yoOnelik analizlerden elde edilen

tahmin parametrelerinin yonii sonug ve tartisma kisminda ayrica degerlendirilecektir.

4.4. ABIDE 2016 Tiirkge-A Testine Yénelik DMF Sonuglar

Calismamizin bu asamasinda ABIDE projesinden elde edilen 2016 Tiirkce-A testinden
elde edilen verilerin analizi sunulmustur. ABIDE verilerinde elde edilen bagimli
degiskenler 9 maddeden olugsmaktadir. Bagimsiz degisken olarak ise cinsiyet, kurum
tiri ve bolge verileri elde edilmistir. Katilimcilar iginden segilen 6000 Kkisi
arastirmaciya sunulmustur. Ilgili veriler ekolojik model dogrultusunda derinlikli analiz
yapmak i¢in maalesef yetersizdir. Bu sebeple elde edilen 9 maddenin sunulan veri
havuzu dairesinde diferansiyel madde fonksiyonu gdosterip gostermedigi

arastirilmastir.

Verilerin evreni temsil edebilmesi igin Orneklem agirliklandirmas: kullanilmistir.
MEB (2016) tarafindan yaymlanan Orgiin egitim istatistiklerine gére 2015-2016
egitim-ogretim yilinda Tirkiye’de 8. smifi bitiren 6grenci sayist 1.366.138°dir. Bu
veriden hareketle 6rneklem olarak arastirmaya ulastirilan 6000 katilimeinin degeri de
hesaba katilmistir. Boylece kullanilan 6rneklem agirliklandirmasi su formiil ile ifade
edilebilir (OECD, 2009, 49-50): OA=1/(n/N). Analizler neticesinde elde edilen

sonuglar ise raporun devaminda sunulmustur.
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4.4.1. Cinsiyet Degiskeni Alt Gruplarina Yonelik DMF Analizi Sonug¢lar:
Bagimli degisken olarak ele alinan maddelerin analiz sonuglari sunulmustur.

Tablo 50: Cinsiyet Degiskeni Analizinden Elde Edilen DMF Bulgulari

DMF PMF Ipmr | DMF
Madde - ——
2 D A R2 Tiirii Seviyesi
[hmal
1. Madde | 57,606 ,000 ,000 A o
edilebilir.
[hmal
2. Madde | 3092,207 ,000 ,002 A o
edilebilir.
[hmal
3. Madde | 6014,428 ,000 ,005 A o
edilebilir.
[hmal
4. Madde | 252,381 ,000 ,000 A o
edilebilir.
5. Madde Ihmal
1772,987 ,000 ,001 A
edilebilir.
6. Madde [hmal
4912,017 ,000 ,004 A o
edilebilir.
7. Madde ,000 [hmal
821,612 ,001 A
edilebilir.
8. Madde ,000 [Thmal
7546,993 ,007 A
edilebilir.
9. Madde ,000 [Thmal
1449,361 ,001 A
edilebilir.

Elde edilen sonuglar ABIDE projesi dogrultusunda sunulan 9 maddenin cinsiyet alt

gruplar1 bakimindan madde yanlilig1 olusturmadig: seklinde yorumlanabilir. Sonucun
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literatlirdeki yeri bakimindan gerekli tartigmalar sonu¢ ve tartisma kisminda

sunulmustur.

4.4.2. Kurum Tiirii Degiskeni Alt Gruplarina Yonelik DMF Analizi Sonuclari
Bagimli degisken olarak ele alinan maddelerin analiz sonuglar1 sunulmustur.

Tablo 51: Kurum Tiirii Degiskeni Analizinden Elde Edilen DMF Bulgular

DMF DMF DME DME
Madde - ——
2 D AR? Tiiri Seviyesi
[hmal
1. Madde | 2170,435 ,000 ,002 A o
edilebilir.
,000 [hmal
2. Madde | 3502,953 ,002 A o
edilebilir.
,000 [hmal
3. Madde | 2244,441 ,002 A o
edilebilir.
,000 Thmal
4. Madde | 2.237,41 ,001 A
edilebilir.
5. Madde ,000 [Thmal
2.237,41 ,002 A N
edilebilir.
6. Madde ,000 [Thmal
1.927,362 ,001 A
edilebilir.
7. Madde ,000 [Thmal
1.927,362 ,003 A
edilebilir.
8. Madde ,000 [hmal
1.927,362 ,004 A
edilebilir.
9. Madde ,000 [Thmal
1.927,362 ,004 A
edilebilir.
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Kurum tiiri degiskenine yonelik sonuclar da maddelerin madde yanlili1 tasimadigi

seklinde yorumlanabilir.

4.4.3. Bolge Degiskeni Alt Gruplarina Yonelik DMF Analizi Sonuclari

Bagimli degisken olarak ele alinan maddelerin analiz sonuglar1 sunulmustur.

Tablo 52: Bolge Degiskeni Analizinden Elde Edilen DMF Bulgulari

DMF DMF DME DME
Madde - ——
2 D AR? Tiiri Seviyesi
[hmal
1. Madde 3.700,127 ,000 ,004 A
edilebilir.
,000 [hmal
2. Madde 3.700,127 ,007 A
edilebilir.
,000 [hmal
3. Madde 3.700,127 ,004 A
edilebilir.
,000 Thmal
4. Madde 3.700,127 ,004 A
edilebilir.
5. Madde ,000 [Thmal
3.700,127 ,004 A
edilebilir.
6. Madde ,000 [Thmal
3.700,127 ,003 A
edilebilir.
7. Madde ,000 [Thmal
4.066,176 ,003 A
edilebilir.
8. Madde ,000 [hmal
5.063,312 ,005 A
edilebilir.
9. Madde ,000 [Thmal
5.063,312 ,007 A _
edilebilir.
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Burada da sonuglar muhtemelen bir madde yanliliginin olmadigina isaret etmektedir.
Bu asamadan sonra PISA ve ABIDE icin yapilan analizler tamamlanmis, sonuglarin

ve sonuglarin literatiirdeki yerine yonelik tartismalarin sunumuna gegilmistir.
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5. SONUCLAR, TARTISMALAR VE TAVSIYE iLE TEKLIFLER

5.1. Sonuclar

Aragtirma sonuglarinin analiz edilen veri gruplarina uygun olarak PISA’ya yonelik
sonuglar ve ABIDE’ye yénelik sonuglar seklinde 2 ana baslikta sunulmasi uygun
goriilmiistiir. PISA’ya yonelik sonuglar kendi icinde iki ana baslhiga sahiptir. Ilk
baslikta ekolojik model i¢in PISA’dan elde edilen verilerin delil olarak sunulup
sunulamayacagina dair sonuglar sunulurken ikinci baglikta agiklayici degisken olarak
sunulan analizlerden elde edilen sonuglar paylasilmistir. ABIDE sonuglari ise yine

madde yanliligina yonelik bulgulardan hareketle sekillenmistir.

5.1.1. Ekolojik Model Cercevesinde PISA’ya Yonelik Sonuglar

2018 PISA arastirmalarinda Tiirkiye evreni i¢in uygulanan maddelerin miithim bir
kisminda tilke degiskeni bakimindan orta ve yiiksek seviyede diferansiyel madde
fonksiyonu mevcuttur. Madde yanliligina isaret edebilecek bu problem Zumbo ve
digerleri (2015) tarafindan insa edilen ekolojik modelin 1s18inda farkli degiskenlerin
etkisi ile ortaya ¢ikmis bir sonug olarak ele alinabilir. Arastirmada elde edilen gizli
stif analizinin bulgulart klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin
yetersizligini destekler mahiyettedir. 3. nesil DMF analizi siirecinde (Zumbo, 2007)
ekolojik modelin tasvir ve tespit bakimindan katkisi arastirma bulgulari ile ortiigmekte,
madde tepki kurami bakimindan yapilacak gecerlilik analizleri i¢in yeni aragtirmalara

potansiyel olusturmaktadir.

Tirkiye’ye yonelik sonuglar agisindan bakildiginda 2. asama analizlerinde 1 sinifh
sonucun ¢iktig1 bulgular muhtemel madde yanliligi ihtimalini kuvvetlendirmektedir.
Bu sebeple ilgili iinitelerden elde edilen okuma testi sonuglart daha dikkatli
okunmalidir. Bununla beraber ekolojik model dogrultusunda elde edilen sonuglar orta
ve st seviyede diferansiyel madde fonksiyonu gosteren maddelere tepki siirecini
etkileyen gizli siiflarin oldugunu ve bu gizli siniflar agiklayici degiskenlerle beraber

Tiirkiye sonuglarinin okunmasi gerektigini ortaya koymaktadir. Elde edilen bu sonug
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ilgili maddelerden hareketle yapilacak akademik basari degerlendirmelerinin daha

sthhatli yapilmasina katki saglayacaktir.

5.1.2. PISA Okuma Maddelerine Yonelik A¢iklayic1 Degiskenlerden Elde Edilen

Sonuclar

5.1.2.1. Test Maddelerine Yonelik Degiskenlerden Elde Edilen Sonuclar

Maddeye yonelik degiskenler bakimindan ¢ikan sonuglarin tamaminin anlamli
bulunmasini ekolojik model igindeki agiklayici degiskenlerin birinci kategorisi igin
mithim bir sonug¢ olarak not etmek gerekmektedir. Mukayese tablosu ile birlikte
diisiiniildiiglinde testin kendisine yonelik muhtemel problemlerin okuma basarisini
negatif yonde etkiledigi goriilmektedir. Bu sebeple gecerli ve giivenilir test
maddelerinin ~ olusturulmasinin ~ yaninda  Ogrencilerin  kelime  hazinesinin
zenginlestirilmesi ve okuduklar1 metinleri anlama becerilerinin gelistirilmesi

gerekmektedir.

Elde edilen sonuglar maddenin &zelliklerinden kaynaklanan yanliliklarin daha
derinlikli incelenmesi gerektigi ihtimalini de akla getirmektedir. Bu husus gelecek

arastirmalarda ayrica sunulmus ve tartisilmistir.

5.1.2.2. Katihmcilarin Karakterine Yonelik Degiskenlerden Elde Edilen Sonuglar

Cinsiyet tlizerine yapilan analizlerde erkekler lehine ¢ikan pozitif etki sayisi kiz
grubuna gore daha yiiksektir. Bu sonug erkek cinsiyetinden olmanin okuma iizerinde
pozitif etkiye sahip oldugu seklinde yorumlanabilir. Bununla beraber sonucun
yorumlanmasinda aceleci olunmamasi ve ek calismalara ihtiya¢ duyuldugunu da
belirtmek gerekmektedir. ilgili sonucun tartisilmasi1 ve ¢ikan sonu¢ dogrultusunda
yapilabilecek muhtemel arastirmalar tartigma ve gelecek arastirmalar bashiginda
sunulmugtur. Bununla beraber cinsiyet degiskenine yonelik sonuglar bir cinsiyet
grubuna avantaj saglayacak igerikte bir maddenin muhtemel bir madde yanliligina

kap1 araladigi ihtimalini akla getirmektedir.

Bir metnin anlasilmasi ve ezberlenmesi i¢in metnin kolay kisimlarina odaklanilmasi,
testi cabukca iki defa okuma, metni okuduktan sonra baskalari ile tartisma, miithim
yerlerin altin1 ¢izme, metni kendi kelimeleri ile 6zetleme, metni baskasina okuma gibi
metni anlamaya yonelik stratejilere dair analizlerinin anlamli sonu¢ verdigi

goriilmektedir. Literatiirde okuma stratejilerinin muhtemel bir madde yanlilig:
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olusturduguna dair kayit tespit edilememistir. Yine de gelecek aragtirmalarda
beklenmedik bir veri havuzu olusturma ihtimaline binaen sonuglarin tutulmasinin

beklenmedik faydalar olusturma ihtimali gozetilmistir.

Ogrencinin baskalar1 ile iletisim kuracak seviyede bildigi dil sayisinda tahmin
parametreleri bakimindan negatif tahminlerin daha fazla olmasi ise d6grenilen dillerin
ana diline ket vurmasi olarak degerlendirme ihtimalini dogurmaktadir. Bununla
beraber 20 madde grubunda pozitif etkinin dogmasi dil sayisinin arka planinda farkli
degiskenlerin de ¢ikan sonucu yeni agiklayici degiskenlerle birlikte inceleme ihtiyacini
dogurmaktadir. Bu sonuca binaen yapilabilecek yeni arastirmalar gelecek arastirmalar

kisminda sunulmustur.

Ogrencilerin 6grenmeye ve Tiirkge dersine yonelik calismalarinin pozitif ydnde
anlamlilik gostermesi Tiirkce ve Ogrenme iizerine yapilan calismalarin okuma
becerisini gelistirdigini gdstermektedir. Haftalik olarak katilinmasi gereken Tiirkce
dersi sayisinin anlamli bulunmasi da paralel bir sonug olarak degerlendirilebilecektir.
Ekonomik, sosyal ve kiiltiirel statii indeksinin negatif yonde daha ¢ok sonug¢ vermesini
ise ilgin¢ bir sonu¢ olarak not etmek gerekmektedir. Bu bakimdan ilgili bulgu yeni

caligsmalara da kap1 aralamaktadir ve muhtemel ¢alismalar ayrica notlanmustir.

Ust-bilis stratejilerinin ise arastirmada beklendigi gibi anlamlilik vermesi ist-bilig
stratejilerinin  kullanilmasimin okuma becerisini miithim miktarda etkiledigini
gostermektedir. Katilimcilarin sahsi karakterine yonelik degiskenlerde son olarak
okumaktan hoslanmanin okuma becerisini pozitif yonde etkiledigi goriilmektedir.
Ekolojik modelin literatiirde yeni yeni yayginlik kazanmaya basladig1 goriilmektedir.
Bu sebeple ilgili degiskenler yine Tiirkiye evreni i¢in gelecekte yapilabilecek madde

yanlilig1 arastirmalari i¢in notlanmistir.

5.1.2.3. Okul Cevresine Yonelik Degiskenlerden Elde Edilen Sonug¢lar

Okul cevresine yonelik degiskenlerde 6grencilerin Tiirk¢e dersinde iyi ¢alisamama
siklig1 azaldikga okuma becerisinin gelistigi goriilmektedir. Bu sonucu ana dili
derslerinde ¢aligma verimliliginin artmasinin ehemmiyetine binaen miithim bir veri
olarak not etmek gerekmektedir. Ayrica Tiirk¢e dersinde Ogretmenin 6grencilerin
O0grenmesine ilgi gostermesi arttikga okuma becerisinin gelismesini de bu sonucu
destekleyen bir bulgu olarak degerlendirmek miimkiindiir. Ogretmenin okunacak bir

metin hakkinda etkinlik yaptirmasinin anlamli ¢ikmasi da Tiirk¢e dersine yonelik
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calisma yapma siklig1 sonucu ile birlikte diisiiniildiigiinde paralel bir sonug olarak
gérmek miimkiindiir. Son olarak Tiirk¢e dersinde Ogretmenin okumaya katilmayi
tesvik etmesi ve dersteki ilgisi anlamlidir. Bu sonuglar ders i¢i degiskenlerin muhtemel
madde yanliliklarin1 dogurma potansiyeli olarak da ele alinabilir. Bu husus tartisma

faslinda ayrica ele alinmistir.

Ogrencinin bir sene iginde okulda 6grendigi yabanci dil sayisi arttikga okuma
becerisinin gelistigi goriilmektedir. Ilgili sonuca paralel olarak haftalik katilinmasi
gereken yabanci dil dersi sayisinin da pozitif etkiye sahip oldugu bulunmustur.
Ogrencinin baskalar ile iletisim kuracak seviyede bildigi dile ait sonug ile beraber
disiiniildiginde iki sonucun daha derinlikli anlagilmasi i¢in de yeni agiklayici
degiskenlere ihtiya¢c duyuldugu sdylenebilir. Ayrica mevcut bir eslestirme degiskeni
olarak bilinen dillerin sayisi ve niteliklerinin ele alindig1 yeni arastirmalara ihtiyag

duyuldugu diistiniilebilir.

Okul i¢indeki bilgisayar, internet, e-kitap ve tablet bilgisayar gibi cihazlarin varligi da
okuma becerisi lizerinde anlamli etkiye sahiptir. Bu bakimdan okul i¢inde okumanin
gerceklesebilecegi teknolojik imkanlarin artirilmasinin da okuma becerisini gelistirici
bir fonksiyonu oldugu goriilmektedir. Okul g¢evresine ait degiskenler birlikte ele
alindiginda ise okul ¢evresinde 6grencinin sartlarinin iyilestirilmesi okuma becerisini

de pozitif yonde etkileyecektir.

Gelinen noktada arka plandaki oriintiileri aydinlatmak i¢in muhtemel madde yanlilig:
kaynaklar1 olarak yapilan etki analizlerinin anlamli oldugu goriilmektedir. Okul
icindeki heterojen yapmin da makro 6lgme aragtirmasi PISA’nin muhtemel madde
yanlhliklarim1 ortaya c¢ikaracak potansiyeli tasidigi sdylenebilir.  Sonuglarin

literatiirdeki yeri ve gelecekte yapilan ¢aligmalar ayrica ilgili basliklarda tartigilmistir.

5.1.2.4. Aile ve Okul Disindaki Cevreye Yonelik Degiskenlerden Elde Edilen

Sonuclar

Evde bulunan kitap sayisinin artmasi pozitif bir etkiye sahiptir. Bununla beraber
negatif tahmin parametrelerinin sayisinin da az olmamasi alinan kitaplarimnin tiirii gibi
muhtemel degigkenlerin de arka plani agiklayict degiskenler olabilecegini akla

getirmektedir.

Ogrencinin evde en ¢ok konustugu dil degiskeninin sonuglari anlamlidir. Bununla

beraber tahmin parametresinde pozitif ve negatif sonuglar dengeli bulunmustur. Elde

162



edilen sonucun arka planina yonelik yeni aragtirmalara ihtiya¢ duyuldugu bu baglik
icin de sdylenebilir. Yapilabilecek arastirmalar gelecek aragtirmalar i¢in sunulan

tekliflerde ayrica siralanmistir.

Anne ve babanin baskalari ile iletisim kuracak yeterlilikte bildigi dil sayis1 6grencinin
kendisinin bagkalari ile iletisim kuracak yeterlilikte bildigi dil sayis1 diislintildiigiinde
negatif ve pozitif etki tahminleri dengeli haldedir. Buradan hareketle 6grenilen dile,
dilin ait oldugu dil grubuna ve benzeri degiskenlere gore okuma becerisine ilgili
degiskenin etkisinin yoniiniin degistigi diistiniilebilir. Etkilerin sonraki madde yanlilig
arastirmalarinin ipuglart olarak yorumlandigi diisiiniildiigiinde yine arka planda
karmagik bir yapiya 151k tutuldugu sdylenebilir. Gelecek arastirmalarda bu baslik yine

notlanmis ve aciklanmistir.

Evde okuma faaliyetini gerceklestirmek icin kullanilabilecek okuma cihazlarinin
tamaminin anlamli bir etkiye sahip olmasi hem okul hem de evde teknolojiye
ulagsmanin ehemmiyetine dikkat ¢ekmektedir. Bununla beraber sonucun kullanilan
teknolojik araclarin neler oldugu, hangi tiirde yazilimlarin ilgili donanimlarda daha
fazla katki saglayacagi gibi basliklarda yeni problem ciimlelerini bizlere sundugunu

belirtmek gerekmektedir.

Ebeveynlerin aldig1 en yiiksek egitim indeksi anlamli sonug¢ vermis; ancak etki yonii
bakimindan dengeli bir sonug ortaya ¢ikmistir. Sonucun literatiirle birlikte tartisilmasi
ve agiklayict degiskenler bakimindan yeni arastirmalarin yapilmasi faydali olacaktir.
Tartisma ve gelecek arastirmalar basliklarinda bu sonucun degerlendirilmesi de

eklenmistir.

Evdeki egitim kaynaklar1 sonucunu teknolojik imkanlara erisme ile birlikte diistinmek
sonucu dogru okumak i¢in faydali olacaktir. Ogrencinin evde daha fazla ve gelisimine
faydal1 olacak kaynaga erigmesi okuma becerisini gelistirmede faydali bir degisken
olarak 6n plana ¢ikmaktadir. Buna katki saglayabilecek bir diger degisken olan ailenin
refah seviyesi de pozitif etkiye sahip olarak anlamli sonug¢ vermistir. Bu bakimindan
refah seviyesi ve imkanlar1 yiiksek bir ailede ¢cocugun okuma becerisinin daha fazla
gelismesinin miimkiin oldugu goriilmektedir. Aciklayici degisken olarak ele alinan bu
noktalarin ayni1 zamanda teknoloji i¢eren metinlerin imkansizlik i¢inde olan ve

olmayan oOgrencilere yonelik muhtemel yanliliklar goriilme ihtimali gibi yeni
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aragtirmalara da kapi araladigi goriilmektedir. Son olarak bu baslik da tartigmalara

eklenmistir.

5.1.3. Diferansiyel Madde Fonksiyonu Bakimindan ABIDE Maddelerine Yonelik

Sonuclar

ABIDE verilerine yonelik analizlerde bagimsiz degiskenlerdeki smirlilik bakimimndan
ekolojik model dairesinde bir analizinin yapilmasi maalesef miimkiin olmamistir. Bu
sebeple analiz sonug¢larini muhtemel diferansiyel madde fonksiyonu sonuglari ve

paralelde muhtemel madde yanlilig1 sonuglar1 olarak okunmak faydalidir.

Sonuglara bakildiginda cinsiyet, kurum tiirii ve bolge bakimindan diferansiyel madde
fonksiyonu sonucuna rastlanmamistir. Bu sonuglara gore ilgili maddelerin segilen alt
gruplarda diferansiyel madde fonksiyonu gdstermedigi bulunmustur. ABIDE’den
temin edilen 9 maddenin gegerli olduguna yonelik bu veri yeni arastirmalara duyulan
ihtiyaci da artirmaktadir. Tartigmalar ile gelecek arastirmalar bagliginda bu husus da

ayrica incelenmistir.

5.2. Sonuclarin Tartisiimasi

5.2.1. Ekolojik Model ve Madde Tepki Kuramlar1 Bakimindan PISA

Sonuglarinin Incelenmesi

Klasik diferansiyel madde fonksiyonu g¢alismalar1 maddeyi esas almakta ve gizli
smiflart tek simiftan ibaret olarak ele almaktadir (Zumbo ve digerleri, 2015).
Tiirkiye nin literatiiriindeki cinsiyet (Kuzucu, Ertiirk, 2020) ve bélge (Celik, Ozkan,
2020) gibi degiskenler iizerinden yapilan ¢alismalarda da benzer bir varsayimin
kullanildigr goriilmiistir. Bu bakimdan caligma tek bir analiz siireci ile madde
yanliligina isaret edebilecek diferansiyel madde fonksiyonlarinin belirlenmesinin

dogru olmadig1 sonucunu da destekler mahiyettedir.

Bronfenbrenner (1979) tarafindan ©ne siiriillen ve ¢ocugun gelisiminde gevre
degiskenlerinin ehemmiyetini ifade eden teorilerin bir devami olarak diisiiniilebilecek
ekolojik model pozitivizmin ihmal ettigi birgok mithim degiskeni de madde tepki
stirecine dahil etmektedir. Arastirma pozitivist paradigmadan faydalanilarak insa
edilmistir; ancak bundan ari olarak arka plandaki heterojen Oriintiilere isaret ettigi

goriilmektedir. Dolayistyla birinci Diinya Savas1 ve ikinci Diinya Savasi sonrasinda
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gercekligin basit oldugu goriisiiniin zayiflamasi ile ortaya ¢ikan ve gercekligin
karmagikligin1 vurgulayan postpozitivist paradigma (Yidirim, Simsek, 2013)
dogrultusunda yapilacak yeni ¢aligmalara aragtirmanin zemin hazirladig: soylenebilir.
Tecriibi metotlar ve gozlem ile objektif ve genel-gecer bilgiye ulasma varsayimina
dayanan bu paradigma 20. ylizyilda ger¢eklige ulasmanin bu kadar basit olamayacagi
ve karmasik oriintiilerden olusan bir gerceklik anlayisina yerini birakmistir (Goksoy,
2019). Bilhassa egitim bilimleri gibi psikometrik degiskenleri de i¢inde barindiran ve
hipotez gelistirmede giigliiklerle karsilasilan bir alanda karmasik bir gercekligin var
oldugu anlayis1 kendine yer bulmus ve ¢ok sayida arastirma ile aragtirma metodunun
gelistirilmesinde etkili olmustur (Panhwar, Ansari, Shah, 2017). Post-pozitivist
paradigmanin beslendigi en temel goriislerden biri de Karl Popper’in bilginin
yanliglanabilir olmasinin dogru bilgiye ulasmak icin temel kabullerden biri olmasi
presibidir (Popper, 2005). Bu bakimdan bir hipotezi dogrulayabilmek igin diger
hipotezlerin reddedilmesine g¢alisilmaktadir. Nihayetinde post-pozitivist paradigma
cergevesinde yapilan arastirmalar iiretilen bilginin her zaman yanlislanabilir oldugunu,
bununla beraber verilerin delillendirme ve mantiki iddialar ile sekillendigini goz
onitinde bulundurmaktadir (Philips, Burbules, 2000). Nihayetinde ise bir arastirma
amacimin kesfetme ve doniisiim tizerine kurulu oldugunu ifade eden post-pozitivist
paradigmanin (Given, 2008) bir devami olarak modelin nicel aragtirmalardaki yeni bir

dongiiye kap1 araladigi sdylenebilir.

Ekolojik modele kadar madde gegerliligini etkileyen en miithim degiskenlerden birinin
katilimecinin karakteri oldugu bilinmektedir (Weir, 2005). Bununla beraber gegerliligi
tehdit edebilecek muhtemel diferansiyel madde fonksiyonlarmin ekolojik arka planini
ortaya koymak i¢in siimullii bir modelin eksikligi diferansiyel madde fonksiyonunun
ekolojik arka planina yonelik c¢alismalardan hareketle (Zumbo, 2007) goze
carpmaktadir.

2015 oncesindeki c¢alismalarda TOEFL {izerine yapilan dil gruplarina yonelik
mukayeseler (Alderman, Holland, 1981) veya dil ve kiiltiirel alt gruplar igindeki
muhtemel madde yanliligina yonelik calismalar da (Chen, Henning, 1985) ekolojik
arka plan gozardi edilerek yapilmistir. 3. nesil diferansiyel madde fonksiyonu
arastirmalar1 oncesindeki calismalarda ise dil ve cinsiyet gruplar1 gibi katilimcilarin
karakterine odaklanan (Kunnan, 1990; John Kunnan, 1994) veya katilimcilarin ana dili

gibi degiskenler tizerinden yapilan (Brown, lwashita, 1998) gecerlilik ¢alismalarinda
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gercekligin tek bir yoniine odaklanilmasi ve siirecin ¢ok sinirli bir yoniiniin ortaya

¢ikarilmasi s6z konusudur.

Gegerlilik metotlari lizerine yapilan arastirmalar 21. ylizyilda agiklayict modeller, ¢ok
seviyeli bilis becerileri ve istatistiki modeller gibi basliklarda testlerin yapilmasi ve
gelistirilmesi iizerine odaklanmaktadir (Zumbo, Padilla, 2020). Ekolojik modelin
teklifi sonrasinda yapilan ¢alismalarda ise 6l¢gme degismezligine yonelik ¢alismalarda
cinsiyet gibi 1. asama analizinde kullanilan degiskenlerin agiklayicit degiskenlerle
birlikte incelendiginde diferansiyel madde fonksiyonunun agiklayici degiskeni olarak
ele alinamayacagina yonelik bulgular sunulmustur (Chen, Zumbo, 2017). Zumbo
(2017) suni sartlar altinda yapilan klasik DMF analizlerinden (in vitro) uzaklasilarak
hayatin i¢cinden ve ¢evre sartlari ile bag kuran bir bakis acisina (in vivo) madde tepki
kuramlarinin evrilmekte oldugunu belirtmektedir. Keza Zumbo ve Hubley (2017)
madde tepki kuramlar1 ¢ergevesinde yapilan arastirmalarda daha derinlikli ve
kapsayicilig1 yiiksek c¢ergevelerin olusturulmasina dikkat ¢ekmektedir. Ekolojik
modelin teklifi ve ekolojik arka planin ehemmiyetine yonelik verilere binaen TERCE
lizerine yapilan ¢ok asamali lojistik regresyon analizine dayali DMF sonuglar
(Woitschach, Zumbo, Fernandez Alonso, 2019) ve PISA {izerinden yiiriitiilen
gocmenlik arka planina yonelik calismalar (Roberson, Zumbo, 2019) diferansiyel
madde fonksiyonunun tek bir degiskene ait alt gruplarla agiklanamayacak kadar

karmagik oldugunu da desteklemektedir.

Arastirmanin ehemmiyeti bu bakimdan iki noktada izah edilebilir. Birincisi ekolojik
model i¢in daha fazla delil saglanmis olmas1 ve madde tepki siirecinin ekolojik arka
plani igin veri havuzunun genislemesinde katki sunmasidir. ikincisi ise Tiirkiye grubu
lehine ve aleyhine diferansiyel madde fonksiyonu gosterdigi belirlenen maddelerde
madde tepki siirecini agiklayabilecek muhtemel gizli siniflarin ve bu gizli siniflar
etkileyebilecek muhtemel agiklayic1 degiskenlerin sunulmasidir. Tiirkiye’de yapilan
aragtirmalarda ise PISA’nin verileri lizerinden farkli degiskenleri incelemek (Batur,
Alevli, 2014; Ceylan, 2009; Yildirim, 2012) veya PISA verilerini gesitli degiskenler
acisindan incelemek (Bakioglu, Yildiz, 2014; Celen, Celik, Seferoglu, 2011; Erarslan,
2009; Giirsakal, 2012; Ozmusul, Kaya, 2014; Tas ve digerleri, 2016) basliklarinda
yapilan c¢alismalar disinda PISA igin okuma becerisi testine yonelik kapsayict bir
calisma olmast bakimindan da gelecek arastirmalara genis bir veri havuzu

saglamaktadir. PISA iizerine yapilan ve diferansiyel madde fonksiyonunun incelendigi

166



aragtirmalarda calisilan maddenin yahut benzer bir grup égenin tek bir modelde
birlikte modellenmesi (Alatli, Bokeoglu, 2018; Asil, Gelbal, 2012; Basusta, 2013; Cet,

2006) ile birlikte diistintildiigiinde bu sonug ayrica mithim hale gelmektedir.
5.2.2. Aciklayici Degiskenlere Yonelik Sonuglar i¢cin Tartisma

5.2.2.1. Test Maddelerine Yonelik Sonuclarin Tartisilmasi

Literatiire bakildiginda Zumbo ve digerleri (2015) haricinde ilgili degiskenler
tizerinden yapilan analize rastlanmamistir. Bu arastirma ile sonuglarin paralellik
gostermesi maddeye yonelik ilgili degiskenlerin okuma becerisine yonelik basari
puanlari iizerinde etkili oldugunu ortaya koymaktadir. Ogrencilerin becerilerinin iyi
bir sekilde tasvir edilmesi ic¢in akademik basar1 testlerinin ehemmiyeti
diistinildiigiinde  (Fulcher, Davidson, 2007) o6grencilerin  maddenin iginde
kayboldugunu hissetmemesi, madde kokiinii ve maddeyi anlamasinin akademik basari

acisindan miithim oldugu goriilmektedir.

Test maddelerine yonelik sonuglarin bir diger ehemmiyeti de maddenin kendisine
yonelik degiskenlerin madde gegerliligi ve madde yanliligi bakimindan inceleme
konusu olabileceklerini gdstermesidir. Akademik basari testlerinin alt birimlerini
olusturan maddelerin 6lgme amacina uygun tiirde olmasi; ayrica maddelerin basit,
O0lcmek istenen degiskeni dogrudan Olgcen, madde yanliligindan azade, gegerli ve
giivenilir olmasi gerekmektedir (Haladyna, 2004). Bunun gergeklesmesi i¢in de madde
yazarlarinin maddede yanlilik olusturacak alt-gruplari tanimasi ihtiyact (Osterlind,
2002) soz konusudur. Bu sebeple madde yaziminda se¢ilen metinler gibi tasarlama
siirecine ait hususlarin madde yanlili§inin muhtemel sebepleri olarak diisiiniilebilecegi
akla gelmektedir. Ilgili konuda yapilabilecek ¢aligmalar da gelecek arastirmalarda

ayrica sunulmustur.

5.2.2.2. Katihmcilarin Karakterine Yonelik Sonug¢larin Tartisiimasi

Aragtirma sonuglarina goére katilimcilarin cinsiyetinin okuma basarilar1 {izerinde
etkiye sahip oldugu goriilmektedir. Yapilan incelemeler literatiirde aksi yonde
sonuglarin da varligina isaret etmektedir. Chen ve Zumbo (2017) ¢alismasinda cinsiyet
esitligi ve insani gelismislik indeksi gelismis olan iilkelerde bu sonucun ¢ikmadigina
isaret etmektedir. Bu bakimdan Tiirkiye evreninde yeni ¢calismalara ihtiya¢ duyuldugu

goriilmektedir.
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PISA’nin daha 6nceki donemlerde yapilan arastirmalarinda Ust-bilis stratejileri ile
okuma yeterliligi arasinda yiiksek korelasyon bulunmasi (Artelt, Schneider, 2015;
Rraku, 2013) arastirma sonuglarini desteklemektedir. Bu sebeple tist-bilis becerilerinin
kullanilmasinin okuma becerisini gelistiren bir degisken oldugu s6ylenebilir. Bununla
beraber her ne kadar etkili olma aciklayict bir degisken olmanin ilk adimi olsa da
literatlirde iist-bilis becerilerinin eslestirme degiskeni olarak ele alindig1 bir ¢aligma

tespit edilmemistir.

Iki dilli cocuklarm ana dilinde okuma becerisi bakimimndan problem yasadig1 goriilse
de (Langer ve digerleri, 1990) ¢alismada sunulan dil sayilarinin yabanci dil veya iki
dillilik gibi siniflamalardan hangisine dahil oldugu belirsizdir. Bununla beraber ¢cok
dilliligin bilhassa gramer yapisi farkli olan dillerin es zamanli kullaniminda birbirine
ket vurabildigine yonelik sonuglar (Adkins, 2004) arastirma ile oOrtiismektedir.
Bununla beraber iki dillilerin ana dilini daha iyi kullandigma ydnelik nérolojik
aragtirma sonuglari da (Suarez, 2013) elde edilen pozitif sonuglar ile 6rtiismektedir.
Bu sonuglar yeni agiklayici degiskenlere ihtiya¢ duyuldugunu gdstermektedir.
Derinlikli yeni nicel modellemeler yolu ile bilinen dil sayisinin madde yanlilig1
olugmasindaki etkisinin etkisinin ne yonde ve nasil ger¢eklestigine yonelik gerceklige
ulagilabilir. Yine de bu noktada yeni bilinmezlerin ve atilmasi gereken yeni adimlarin
mevcudiyeti gelecek arastirmalart karmasik ortintiileri aydinlatma ihtiyaci ile bas basa

birakmaktadir.

5.2.2.3. Okul Cevresine Yonelik Sonuclarin Tartisiimasi

Okuma becerisinin gelistirilmesine yonelik yapilan etkinlik tabanli arastirmalarda
(Keskin, Akyol, 2014; Duran, Sezgin, 2012; Yilmaz, 2008; Pilav, Balantekin, 2017)
okuma becerisinin gelistigine yonelik sonuclar tespit edilmistir. Paralel sekilde
Tiirkgenin ana dili olarak kullanicilarma kitap listeleri tavsiye edilmekte (Arici, 2015)
boylece okuma iizerine ayrilan vaktin artirilarak okuma becerilerinin gelistirilmesi
hedeflenmektedir. Bu sonuglar okul iginde okuma becerisinin en fazla kullanildig:
Tiirk¢e dersi ile birlikte diisiiniildiiglinde Tiirk¢e dersinin verimli olmasi, okuma
becerisine ayrilan zamanin artmasi halinde okuma becerisinin de gelisecegi
ongoriilebilir. Ders icin faaliyet siirecinin okuma becerisi tizerindeki ciddi etkisi ayn
zamanda okullarda zengin igerige sahip ve okuma becerisi lizerine diizenli etkinlik

yapan siniflarin ders kitab1 disindaki metinlere de asinalik kazanacagi ihtimalini akla
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getirmektedir. Bu bakimdan farkli metin tiirlerine ders iginde asina olma sansina sahip
olan Ggrenciler ile olmayan Ogrenciler arasinda da potansiyel bir madde yanlilig
Ongoriilebilir.

TUIK verilerine gore (2021) 6gretmen basina diisen dgrenci sayis1 2019-2020 egitim-
ogretim yilinda 15°tir. Okullagsma orani ise 2013-2014 egitim 6gretim yilinda %99,6
iken 2019-2020°de %95,9 olmustur. Okullagsma oranindaki yayginlik ve sadece 2019-
2020 egitim-6gretim yilinda ortaokulda 5.701.564 olan 6grenci sayist Tiirkiye’deki
okullarin imkéanlar1 dogrultusunda kaygilar1 da beraberinde getirmektedir. Bir 6rnek
olarak yine TUIK’ten alinan bilgiler 2019 yilinda Tiirkiye’deki {iniversite
kiitiiphanelerinin tamaminda 17.945.383 kitap bulunmaktadir. Bu sayr 1638’de
kurulan ve o giinden bu yana kurum kimligi korunan Harvard Universitesi ile denktir
(Harvard University, 2021). Tiirkiye’deki tiniversitelerin dahi Harvard ile sadece denk
seviyeye gelecek kadar kitap ve imkan barindirmasi su an daha kotii sartlarda olan orta
Ogretim seviyesi i¢in de fikir vermektedir. PISA’ nin uygulandig1 15 yas grubu lise
seviyesinde egitim-0gretim goéren Ogrencilerden olusmaktadir ve bu sonuglar
Ogrencilere teknoloji ile tanisma imkanimnin saglanmasinin ehemmiyetine isaret
etmektedir. Boylece mahrumiyet bolgelerinde olan ve olmayan 6grenciler igin yeni
madde yanliliklarina ve haksiz avantajlara kap1 aralanmaktadir. Bu konuda yapilacak
yeni aragtirmalarin yaninda PISA maddelerine yonelik olarak da arastirmalarin

yapilmas1 muhtemel yanliliklari ortaya ¢ikarmada daha ciddi bir katk: sunabilir.

5.2.2.4. Aile ve Okul Disindaki Cevreye Yonelik Sonuclarin Tartisilmasi

Evde bulunan kitap sayisi farkli arastirmalarda farkli degiskenler i¢in de anlamli
sonuclar vermektedir (Kutlu ve digerleri, 2011; Tiirkan, Uner, Alc1, 2015; Yenice,
Saydam, Telli, 2012; Ozdemir, Serbetci, 2018; Sahin, 2019; Giivendir, 2014;
Cavusoglu, 2010; Sahin, Celik, Celik, 2012; Demirel, Yagmur, 2017). Sonu¢ madde
yanlilig1 arastirmalar1 bakimindan evde okunan kitaplarin igeriginin arastirilmasi
gerektigini de akla getirmektedir. Farkli metin tiirleri ile karsilasan 6grenciler asina

olduklar1 metin tiirlerinde olmayanlara gore avantaj saglayabilecektir.

Ogrencinin evde en ¢ok konustugu dilin yukarida sayilan bulgularla birlikte ele
alinmasi1 faydali olacaktir. Annenin ve babanin ¢ocuk iizerindeki etkisi ve bilhassa
annenin kullandig1 kelimelerin ¢ocugun kelime hazinesi tizerindeki etkisi (Yildirim,

2020) diistiniildiigiinde anne ve babanin bildigi dil sayisinin etkili olmasi1 beklenebilir.
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Bununla beraber iki dillilik (Langer ve digerleri, 1990), cok dillilik (Adkins, 2004) ve
bu degiskenlerin norodilbilim bakimindan incelenmesi (Suarez, 2013) neticesinde elde
edilen sonuglar bilinen dillere yonelik yeni agiklayaci degiskenlere dair ihtiyaci sadece
Ogrenci i¢in degil anne ve baba i¢in de elzem kilmaktadir. Boylece evde konusulan
diller tzerinden yapilacak arastirmalar Tirkiye’de yazilan maddeler igin

bilinmeyenlerin kapisini aralamada yeni bir basamag1 olusturabilir.

Evde bulunan okuma becerisi i¢in kullanilabilecek teknolojik aletlerin okulla parallel
sekilde anlamli bir etkiye sahip olmasi da ailelerin alim giiciiniin, teknolojik aletlerin
evde bulunmasinin mithim oldugunu gostermektedir. Lise &grencilerinin e-Kitap
okumaya yonelik tutumlarinin sosyal medya kullanimi, internetten okuma ve benzeri
teknolojik araglarla yakinlik gosteren uygulamalardan etkilendigi diistiniildiigiinde
(Celik, 2015) teknoloji igeren metinlerle karsilasan &grencilerin teknolojiye erigimi
olan ve olmayan Ogrenciler i¢in maddelerde yanlilik dogurma potansiyeli oldugu
Ongoriilebilir.

Ebeveynlerin egitim seviyesi ile ilgili olarak bulunan sonuglar sadece Tiirkiye’de degil
farkli iilkelerde ve PIRLS gibi farkli arastirmalarda da benzer sonuglar1 vermektedir
(Myrberg, Rosén, 2008; 2009). Bu sonugtan hareketle ebeveyn egitiminin
artirilmasinin 68rencilerin okuma becerisini artiracagi soylenebilir. Ayrica sadece
orgiin egitim degil hayat boyu 6grenme ¢aligmalarinin bir pargast olarak egitim
slirecinin devam ettirilmesinin arastirmalarda yer bulmasi (Altan, 2019) ebeveynlerin
alacagi her tiirlii egitimin de mithim oldugunu akla getirmektedir. Egitim bakimindan
ailelerin 6grencilere aktaracagi birikim ise beklenmedik madde yanlilig1 kaynaklarini
aydinlatma potansiyeline sahiptir. Bu bakimdan aile i¢in bilgi aktariminin karmagik

gergeklikteki nitel boyutarda ¢aligilmasi faydali olabilir.

5.2.3. ABIDE’ye Yonelik Sonuclarin Tartisiimasi

ABIDE sonuglari bilhassa Tiirkiye’de gelistirilen imtihanlarin gegerliligi bakimidan
ehemmiyet arz etmektedir. Yapilan ¢alismalarda ortaggretim kurumlari imtihanlarinda
diferansiyel madde fonksiyonu iceren maddelere rastlandigi goriilmektedir (Yurdugiil,
Askar, 2004). Arastirmaciya verilen ABIDE 2016 Tiirkge-A testi maddelerinde ise
ilgili degiskenlerden elde edilen sonuglar gegerli bir imtihana isaret etmektedir. Ayrica
gerek TIMSS (Sentiirk, 2019) gerekse PISA iizerinden (Le, 2009) diferansiyel madde

fonksiyonu igeren maddeler bulunmasi ¢ikan sonug i¢in daha fazla timit vermektedir.
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Diferansiyel madde fonksiyonu arastirmalarinda ¢ikan sonuglarin kaynagi igin daha
fazla aragtirmaya ihtiya¢ duyulmasi (Yurdugiil, Askar, 2004), akabinde ekolojik arka
planin ehemmiyetine dikkat ¢ekilmesi (Zumbo, 2007) ise bu arastirmanin yeterliligi

konusunda maalesef soru isaretleri uyandirmaktadir.

Aragtirma siirecinin basinda 2018’in PISA wverileri ile mukayeseli olarak 2018
verilerinin incelenmesi hedeflenmistir. Bununla beraber, ilk smirlilik olarak
sayilabilir, heniiz ilgili verinin hazir olmamasi sebebiyle 2016 yilinda yapilmis
arastirmalara ait veriler arastirmaciya saglanmustir. Ikincisi ise elde edilen veri

havuzunun 1 kitapgiktaki 9 madde ve 3 bagimsiz degiskenden olusmasidir.

Ekolojik model ¢er¢evesinde analiz yapmak i¢in daha fazla degisken gerekmektedir.
Bunun tabii sonucu olarak da arastirmanin bu asamasina gizli sinif degiskeni analizi

ve agiklayici degiskenlere yonelik analizler dahil edilememistir.

Bu sebeple ABIDE sonuglarini sayilan smirliliklar gergevesinde okumak
gerekmektedir. Hazirlanan maddelerin farkli degiskenlere yonelik alt gruplarda da
DMF gosterebilecegi unutulmamalidir. Ayrica her ne kadar verilerin 6rneklem
agirliklandirmasi yapilmis olsa da projede ilgili maddelere cevap veren 6grencilerin
tamami degil, secilen 6000 6grencinin verileri arastirmaciyla paylasilmistir. PISA,
TIMSS ve PIRLS gibi biiyiik veri ile ¢alisan bir¢ok projede veriler agikca paylasilirken
bu projelerin Tiirkiye’deki karsilig1 olan ABIDE gibi calismalarda da arastirmacilarla
verilerin seffaf bir sekilde paylagilmast hem Tiirkiye’deki projelerin giivenilirligini
artiracak hem de kurum icindeki arastirmacilar yaninda kurum disindaki
arastirmacilarin katkis1 ile daha giivenilir 6lgme araglarina ulasilmasint miimkiin

kilacaktir.

5.3. Gelecek Cahismalar i¢in Tavsiyeler ve Teklifler

5.3.1. Madde Tepki Kuramlari ve Ekolojik Model

Yukarida literatiirden sunulan ¢aligmalarda diferansiyel madde fonksiyonuna yonelik
sonuclar sunulmakla beraber sonuclarin ekolojik arka planinin calisilmadigi
goriilmiistiir (Kuzucu, Ertiirk, 2020; Celik, Ozkan, 2020). Calisma bu modelin ilk defa
Tiirkiye evreni i¢in de kullanilmast bakimindan ayrica miihimdir. Gelecek
arastirmalarda ilgili modelin psikometrik dl¢eklerde ve akademik basari testlerinde de

kullanilmast daha giivenilir 6l¢gme araci gelistirme siireglerini temin edecektir.
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Tiirkiye’deki madde tepki kurami caligmalar1 i¢in yapilmis olan bu g¢alisma yeni
calismalara da Tiirk¢e yazilmis bir 6rnek olarak sunulmustur. Arastirmacilar ¢alisma
metodunu ve uygulama siirecini 6rnek alarak veya kullanilan kaynaklardan faydalanip
modelin insa slireci hakkinda daha derinlikli bilgi edinerek yeni arastirmalar

tasarlayabilirler.

Klasik madde tepki kuramlarinin madde ve maddeye tepki siireclerini esas alan yapisi
(Ark, 2015) disiiniildiigiinde bilhassa akademik basari testlerinde arastirma hedefi
dogrultusunda cinsiyet ve smif seviyesi gibi mikro ve makro 6lgme siireglerinde
madde yanlilig1 olusturma ihtimali bulunan degiskenlerin ekolojik arka planlarinin da
g6z oniinde bulundurulmak suretiyle incelenmesi muhtemel gecerlilik tehditlerinin
minimalize edilmesine katki saglayacaktir. Bununla beraber genis 6rneklem gruplari
sebebiyle makro dlgme siireglerine yonelik olarak hazirlanan OSYM’nin 6lgme
araglart gibi akademik basari testlerinin hazirlanmasinda model daha biiyiik fayda

saglayabilir.

Ayrica  psikometrik  Olgme  araglarinin  gelistirilmesinde  ekolojik  model
dogrultusundaki siniflamadan (Zumbo ve digerleri, 2015) veya arastirmanin amacina
uygun olarak hazirlanmis bir simiflamadan faydalanilarak toplanacak bagimsiz
degisken havuzu da ekolojik modelin kullanilabilecegi dlgek gelistirme ¢alismalarina
zemin hazirlayabilir. Aragtirmacilar dlgme gegerliligine tehdit olusturabilecek ve
madde yanlilif1 dogurabilecek alt grup veya gruplarn belirleyerek ekolojik model
yoluyla daha gecerli ve madde yanliligi ihtimali minimalize edilmis 6l¢me araglar

olusturabilirler.

5.3.2. Aciklayic1 Degiskenlerden Elde Edilen Sonuglar Dogrultusunda Tavsiye ve
Teklifler

Cinsiyet {izerinden elde edilen sonucun Chen ve Zumbo (2017) tarafindan yapilan
arastirmadan hareketle aldatict bir sonug olabilecegini raporda belirtilmistir. Gelecek
arastirmalarda ayni ¢aligmanin insani gelismislik indeksleri ve cinsiyet esitlik indeksi

kullanilarak Tiirkiye evreni i¢in yapilmasi faydali olacaktir.

Birlesmis Milletler Miilteci Orgiitii’niin acikladig: verilere gore (2021) Tiirkiye’de
aktif olarak ikamet eden 3,6 milyon Suriyeli miilteci bulunmakta ve 81 ilin tamaminda
ikamet etmektedirler. Bu say1 T.C. Igisleri Bakanligi Go¢ Idaresi Genel Miidiirliigii

(2021) tarafindan sunulan verilerle de ortigmektedir. Bu vaziyet ayni zamanda iki dilli
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konusulan veya farkli dilin/dillerin konusuldugu hane sayisinda ciddi bir artis1 da
beraberinde getirmektedir. PISA’nin 2018 yilinda yapilan bu arastirmasi ayni zamanda
muhtemel go¢ etkilerine yonelik de dil verileri bakimindan goriis zenginligi
kazandirabilir. Bu sebeple ekolojik model temel alinarak gogmenlik, ikinci dil, iki
dillilik ve yabanci dil degiskenleri ekseninde yapilacak arastirmalar veri madenciligi

bakimindan da PISA’nin derinlikli olarak anlasilmasina katki saglayacaktir.

Aciklayici degiskenlere yonelik sonuclarin bir diger faydasi da makro ve mikro 6lgme
siireclerinde madde yazimi i¢in secilen metinlerin hangi alt gruplara yonelik yanlilik
olusturabilecegine dair ilkel fikirler sunmasidir. Hem maddeye yonelik degiskenlerin
anlamli sonu¢ vermesi hem de 6grencinin karakteri ve i¢inde yasadigi gevreye yonelik
degiskenlerin anlamli sonu¢ vermesi bu degiskenlerin madde yanlilig1 olusturma
potansiyelini de ortaya ¢ikarmaktadir. Bu bakimdan gerek uygulayicilar i¢in gerekse
arastirmacilar i¢in madde yaziminda dikkat edilmesi gereken noktalar olusmaktadir.
flgili basliklar uygulayicilara ve arastirmacilara dair tavsiye ve tekliflerde

siralanmustir.

Calismada sunulan agiklayic1 degiskenler ayn1 zamanda test edilebilir hipotezleri,
dolayistyla dogrulayici faktdr analizlerini iceren yeni hipotezleri veya miidahale
degiskenlerini iceren yeni deneyleri olusturmak i¢in de kullanilabilir. Bu vesile ile
PISA’nin bu caligmasi test cevaplayicilarinin madde tepki siirecini maddenin
kendisinden i¢inde bulunduklar1 Diinya’ya kadar genis bir degisken dleminde okuruna
sunmustur. Buna ek olarak klasik diferansiyel madde fonksiyonu analizlerinin
smirliligina da ek deliller getirilmis ve sayilan basliklarda okurlarina yeni arastirma
segenekleri sunulmustur. Boylece bir yandan okuma egitimi siirecinin §gretmenler
gibi uygulayicilar ile alan lizerine arastirmalarini siirdiiren arastirmacilari i¢in tavsiye
ve teklifler sunma gerekliligi olusmaktadir. Devam eden ilgili baglikta bu hususlara da

deginilmistir.
5.3.2.1. Uygulayicilar icin Tavsiye ve Teklifler

Calisma sonuglariin bilhassa ortadgretim kurumlarinda, basta 6gretmenler olmak
lizere, egitim silirecine katki sunan paydaglara rehberlik edici mahiyette olmasi
hedeflenmistir. Bilhassa agiklayic1 degiskenlerle elde edilen sonuglardan hareketle

Olcme araglarindaki maddeler, 68renciler, aile ile okul ve aile ile okul disindaki ¢evre
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i¢in uygulayicilara yénelik tavsiye ve teklifler olusturulmustur. ilgili hususlar asagida

tartisilarak sunulmustur.

1. Arastirma sonuglarinda beklenildigi gibi bir okuma testi i¢in anlasilmayan birgok
kelime olmasi ve metnin anlasilmasinin zor bulunmasinin etkili olduguna yonelik
bulgular elde edilmistir. Her ne kadar bilinen bir gerceklige isaret etse de 6grencilerin
On bilgi seviyesinin ve aktif s6z varliginin ilgili maddeyi dogru cevaplamak i¢in uygun
olmast gerektigini akla getirmektedir. Bu bakimdan orta &gretim kurumlarinda
yapilacak test wuygulamalarinda seviyeye uygun maddelerin hazirlanmasi
gerekmektedir. Paralelde aktif s6z varligi gibi 6n bilgiye ait degiskenlerin g6z oniinde

bulundurulmasi 6lgme araglarinin amaca uygunluguna hizmet edecektir.

2. iki cinsiyet degiskeninin de okuma becerisi {izerinde anlamli etkiye sahip olmasi
maddenin yapisina gore kiz veya erkek Ogrencilere avantaj ve dezavantajlar
olusabilecegine isaret etmektedir. Orta 6gretimde yapilan 6lgme uygulamalarinda
ogretmenlerin siniflarindaki cinsiyet gruplarindaki Ogrencilerin karakteri hakkinda

bilgi sahibi olmas1 muhtemel yanliliklarin 6niine gecebilmek bakimdan miithimdir.

3. Tirkgce calismaya ayrilan zamanin artmasinin okudugunu anlama becerisi
tizerindeki anlamli etkisinden hareketle Tiirk¢e dersi i¢inde ve ders diginda yapilan
etkinliklere yeterli slirenin ayrilmasmin mithim oldugunu belirtmek gerekmektedir.
Madde yanlilig1 bakimindan §gretmenlerin gozlem, goriigme ve aragtirmaci giinliigii
gibi nitel veri toplama araclari ile siniflarina hakim olmasit ve bu yolla Tirkge
calismaya ayrilan zaman degiskenini de goz Oniinde bulundurmasi muhtemel bir

yanliligin 6niine gecebilir.

4. Kitap 0zeti ¢ikarma, okunan kitaplar1 gruplar halinde tartisma ve okunan bir metin
hakkinda yazi yazmanin okuma becerisi iizerinde etkili olmasi bu minvalde
etkinliklerin artirllmasinin da faydali olacagina isaret etmektedir. Madde yanlilig1
bakimindan sif ici ve smf disi etkinliklerde de Ggretmenlerin 6grencilerinin
performansina ve davraniglarina yonelik olarak diizenli kayitlar tutmasi faydali
olabilir. Boylece okuma becerisinin dl¢iilmesinde uygulama sinifinin ilgili degiskenler
bakimindan muhtemel bir yanlilikla haksiz avantaja maruz kalmasinin Oniine
gecilebilecektir. Bir 6rnek olarak ders disi 6rnek olarak okutulan bir kitabin okuma
becerisine yonelik bir soru icin sadece okuyan gruba avantaj saglamak amaciyla

maddede sunulmasi etkinliklere katilan ve katilmayan gruplar arasinda madde yanlilig1
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olugsmasina sebep olabilir. Okuma becerisi gelistirilirken bu gibi haksiz avantajlarin
Ontine gegilmelidir. Ayrica madde yazicisi ve uygulayicisi tarafindan bu uygulamanin
kasitli olmasit halinde o6grencilerde uygulayicinin yiiriittiigi derse yonelik

motivasyonsuzluk ve stresin negatif etkilerinin goriilebilmesi s6z konusudur.

5. Orta 6gretimin en mithim yanlarindan biri de yabanci dil egitiminin de miifredatta
bulunmasidir. Ogrenilen yabanci dil sayisinin anlamli etkisi Ingilizce yaninda segmeli
olarak Ogrenilebilecek yabanci dil sayisinin artirilmasinin faydali olabilecegini
diisiindiirmektedir. Bu bakimdan miifredatin belirlenmesinde buna yonelik adimlar
atilmasi faydali olabilir. Bununla beraber bir yandan okuma becerisini gelistirici etkisi
icinde yabanci dil 6grenme degiskeni diisiiniiliirken diger yandan 6grenilen dile gore
Tiirkce okuma becerisine ket vurulmasi ihtimali dogabilmektedir. Bilhassa Tiirkiye’de
yaygin olarak 6gretilen ingilizce ve Almancanin Hint-Avrupa dil ailesinden olmast,
Tiirk¢enin ise Altay dillerinden olmasi (Ergin, 1972) bu ihtimali kuvvetlendiren
hususlardandir. Bu sebeple ortadgretim siirecinde yabanci dil bolimi gibi farkl
boliimlerde okuyan 6grencilerin 6n bilgi seviyesi hakkinda bilgi sahibi olunmasi ve
diger boliimlerde bulunan 6grencilerin de ilgili degisken bakimindan bulunduklar
seviyenin bilinmesi mikro 6lgme siireglerinde madde yazimi siirecini daha sthhatli hale

getirebilir.

6. Okuma becerileri igin kullanilabilecek internetli bilgisayar, e-kitap okuyucusu gibi
imkanlarin bulunmasi pozitif bir etkiye sahiptir. Bilhassa devlet okullarinin
imkanlarinin artirtlmasimin faydali olacagimi 1ilgili sonuctan hareketle belirtmek
gerekmektedir. Bunun icin bir yandan 6gretmenler ilgili materyallerini verimli bir
sekilde 6grenme siireglerine dahil ederken egitim kurumlarinin yoneticilerinin de ilgili
kaynaklar1 artirmaya yonelik ¢aligmalarda bulunmasi gereklidir. MEB tarafindan bu
hususa gerekli ehemmiyetin verilmesi de okuma becerisinin iyilestigi egitim
kurumlarimin olusmasinda katki saglayacaktir. Okullar arasindaki imkanlara gore
madde yanliligina sebep olabilecek bir husus olarak ilgili degisken arastirmada
potansiyel sahibi bulunmustur. Makro 6l¢me calismalari i¢in de bu bakimdan bir
potansiyel dngoriilebilir. Bir detay olarak OSYM gibi Tiirkiye’de makro 6lgme siireci
tizerinde calisan kurum ve kuruluslarin da okullarin mevcut imkanlarini géz 6niinde
bulundurularak madde yazimini siirdirmesi faydali olabilir. Ayrica mahrumiyet
bolgesinde bulunan bir 6grencinin karsilastig1 bilgisayar teknolojisine dayali metinde

dezavantajli olacagi da bu bakimdan 6ngoériilebilir. Bu sebeple makro 6l¢gme siirecinde
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madde yaziminda yer alanlarin ilgili degiskenleri g6z Oniinde bulundurmasi

gerekmektedir.

7. Evde bulunan kitap sayisinin artmasinin okuma becerisi iizerindeki pozitif etkisi
egitim siirecinin paydaslarindan olan ebeveynler i¢in de not edilmesi gereken bir
noktadir. Her ne kadar gilinlimiizde pdf metinler ve e-kitaplar yoluyla kitaba ulagmak
kolaylagmis olsa da matbu kitaplar1 okumanin gbézlii yormama gibi kolayliklar
sebebiyle asli okuma araclari olduklar1 unutulmamalidir. Yine madde yanliligi
bakimindan mikro 6lgme siireclerinin madde yazimi ve uygulamasinda yer alan
ogretmenlerin siniflarini etkileyebilecek bu gibi sinif dig1 degiskenler hakkinda bilgi
sahibi olmasi1 faydali olabilecektir. Ayrica okul-aile irtibatinin verimliligi ile hem
ogrenciden hem de aileden sadece evde bulunan kitap sayis1 degil kitaplarin igerigi ve
yapist bakimindan da bilgi edinilmesi madde yazimi siirecinin kalitesini

artirabilecektir.

8. Evde okuma siireglerinde kullanilabilecek bilgisayar, e-kitap okuyucusu gibi
imkanlarin bulunmasi da pozitif etkiye sahiptir. Bu husus refah seviyesi degiskeni ile
birlikte ele alinmalidir. Tiirkiye’de ailelerin refah seviyesini artirici adimlarin atilmasi
dolayl1 yoldan okuma becerisini de artiric1 bir unsur olarak ele alinmalidir. Imkani olan
ailelere ise bilgisayar, e-kitap, internet baglantisi gibi teknolojik araglari kullanmaya
tesvik etmek faydali olabilir. Madde yanlilig1 agisindan miinferiden hangi 6grencinin
teknolojiye erisim imkaninin oldugu hangisinin ise olmadiginin yine &6gretmen
tarafindan bilinmesi faydali olabilir. Ogrencilere yine teknoloji ile karsilasma ve bu
minvalde 6n bilgi sunmadan verilecek bir maddenin teknoloji metni icermesi de ilgili
degiskenin alt gruplarina yonelik yanliliklar dogurabilecektir. Nitekim Tiirkiye’de
cografi bolgelere gore 6gretmenler tarafindan gézlenen mahrumiyet ve refah degisimi
(Altun, 2019) sadece smif i¢i aile degiskeninde degil cografi bolgelere gore
olusabilecek yanliliklar1 da akla getirmektedir. Ayrica refah sahibi ailelerin
erisebilecegl imkanlar1 igceren metinler sunmak bu konuda on bilgi ve tecriibe
gelistirememis Ogrencilere haksiz dezavantaj olarak gerei donebilir. Bu bakimdan
sadece smif i¢inde mikro 6lgme siirecini yiirliten 6gretmenlerin degil makro Slgme
stireglerinde yer alan madde yazarlarinin da ilgili degiskenleri dikkate almasi gelecek

uygulamalar bakimindan faydali olabilir.

9. Evde bulunan egitim kaynaklarimin artmasinin pozitif etkisi bilgisayar, e-Kitap, kitap

sayis1 gibi materyallerin verimli kullanimmin ehemmiyetine isaret etmektedir. Eve
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alinan bu gibi kaynaklarda siklikla belirleyici bir rol listlenen ebeveynlere ¢ocuklarda
oldugu gibi rehberlik edici egitimler verilmesi faydali olabilir. Yine paralelde okul-
aile is birligi iginde ailelere yonelik olarak okulda verilebilecek seminer ve benzeri
uygulamalar ailelerin ¢ocuklarina saglayacaklar1 kaynaklarin da verimli kullanimini
temin edebilir. Madde yanliligi bakimindan yine makro ve mikro 6lgme siirecinin
madde yazicilarinin ilgili degiskenleri madde hazirlama siirecinde goéz Oniinde
bulundurmasi faydali olabilir. Bu hususta da mahrumiyet bolgeleri ile refah seviyesi
yuksek bolgeler arasinda dogabilecek farklar mikro Olgme  siireclerini
etkileyebilecekken mikro dl¢gmede de uygulayici 6gretmenlerin siniflarina yonelik

degiskenlere hakim olmasi katki saglayabilecektir.

5.3.2.2. Arastirmacilar icin Tavsiye ve Teklifler

PISA ve PISA gibi uluslararasi arastirmalardan etkilenerek olusturulan ABIDE
projesinin arastirmacilara da yeni bagliklar olusturdugunu sdylemek gerekmektedir.
Arastirmanin agiklayict degiskenlerinden hareketle hem muhtemel madde yanlilig
calismalarinda hem de nicel modelleme caligsmalarinda arastirilmasi gereken c¢ok
sayida konu basligina kapi araladigi soylenebilir. Bu dogrultuda ilgili konu

basliklarina uygun olarak yapilabilecek arastirmalar asagida sunulmustur.

1. Her ne kadar ¢alismada genis bir ¢ercevede aciklayici degiskenler sunulsa da
aragtirmanin siirliligi sebebiyle PISA’nin sagladigi 6grenci anketi gibi ¢ok sayida
veri havuzu barindiran degiskenler biitlinii tamamiyla analiz edilmememistir.
Aragtirmacilarin PISA verilerinden hareketle okuma becerisini agiklayabilecek diger
degiskenlerle yapilabilecek farkli calismalar yapbozun eksik parcalarinin
tamamlanmasinda katki saglayabilir. Bu c¢alismalarin ise iki yonde katki saglayacagi
ongortilebilir.

Birincisi agiklayict degiskenler madde yanliligi goriilen maddelerin arka planindaki
heterojen Oriintiileri agiklama potansiyeline sahiptir. Boylece ekolojik arka planla
biitiin siireci aciklanamamis Oriintiileri aydinlatmak miimkiin olabilir. Ayrica yine
madde yanlhiligi bakimindan mikro ve makro Olgme siirecine dair yapilan
aragtirmalarda yapilacak madde yazimi i¢in okuma becerisi lizerinde etkili oldugu
belirlenen mezkar degiskenlere dikkat edilmesi basta, varsa, maddeler i¢in secilen
metinler olmak iizere soru tipi gibi maddeyi olusturan unsurlarin daha sihhatli ingasini

temin edecektir.
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Ikincisi ise okuma becerisini etkileyen diger degiskenlerin de ortaya konulmasi
yoluyla okumaya yonelik bilinmezliklerin azalmasidir. Her ne kadar ¢alismanin amaci
ve sinirliliklarinin disinda oldugu icin detayli olarak etki sonuglar1 incelenmemis olsa
da Tiirkge Egitimi alaninin gelisimi i¢in mevcut bulgular katki saglayabilir. Boylece
yapilacak c¢alismalar hem bilgi toplama siirecinin iyilestirilmesinde hem de bilgi
havuzunun gelistirilmesinde okuma {izerine yapilan bilimli ¢aligmalara katki

saglayacaktir.

2. Calisma boyunca kullanilan ekolojik model yeni analiz metotlar1 getirmekten ziyade
bilinen analiz metotlarinin yeni bir bakis acis1 ve yaklasim ile biitlinliikli bir tablo
saglamasini icermektedir. Arastirma boyunca ana degisken olarak PISA’nin iilke
gruplarinda olusturabilecegi muhtemel madde yanliligi Tiirkiye merkezinde ele
alinmistir. Bununla beraber bir yandan farkli iilkelere yonelik diferansiyel madde
fonksiyonu sonuglariin da elde edilmesi ve bu sonuglarin ortaya ¢ikmasinda etkili
olabilecek muhtemel gizli siniflarin ortaya konulmasi faydali olacaktir. Bilhassa her
tilkenin farkli kiiltiirel gruplar olusturmasi sebebiyle agiklayici degiskenlerin ve
aciklayict degiskenlere yonelik sonuglarin katilimcr tilkeleri daha iyi izah ve tasvire

imkan saglayacagi ongoriilmektedir.

3. Merkeze alinan iilke degiskeninin yaninda farkli degiskenler lizerinden de PISA ve
ABIDE’ye y6nelik muhtemel madde yanliliklarmin sunulmasi arastirmalarin sihhatli
bir sekilde okunmasi icin de faydali olacaktir. Katilimcilarin genis bir cografyada ¢ok
sayida farkli degiskenden etkilendigi siireclerin madde tepki siirecini de etkileyecegi
beklenebilir. Bu dogrultuda madde tepki siirecinin ekolojik arka planinin ele alinmasi
cok daha mithim hale gelmektedir. Yapilan arastirma tavsiyesi gercekligin

karmagikligina isaret eden arastirmanin sonuglari ile de uyumludur.

4. Tirkiye’de kiz veya erkek olmanin okuma bagarisi tizerinde etkili olduguna yonelik
tinitelere gore farklilasan sonuglar Tiirkiye evreninde 2000’den bu yana yapilan PISA
arastirmalarinda cinsiyet ekseni etrafinda ekolojik modelin uygulanmasi gerekliligini
dogurmaktadir. Bu tavsiye ile Creswell tarafindan (2009) savunucu ve katilimci diinya
goriisii olarak siniflanan paradigmalardan hareketle yapilabilecek caligmalara da kap:
aralandig1 soylenebilir. Yapilacak ¢alismada ekolojik modelin takip edilmesi halinde
1. asama analizlerinde diferansiyel madde fonksiyonu seviyelerine bakilacak gruplarin

cinsiyet olmas1 gerekmektedir.
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5. Tiirkiye’nin son yillarda almis oldugu yiiksek gd¢ oranlart yeni kiiltiirel alt gruplar
da beraberinde getirmektedir. Arastirma sonuglarindan hareketle madde tepki siirecini
etkileyebilecegi 6ngoriilen bir diger grup da gégmenliktir. Bu sebeple yapilacak yeni
arastirmalarda okuma becerisini agiklayici degisken olarak gogmenlik de ele alinmali,
farklh kiiltiirel alt gruplardan olmanin Tiirk¢e okuma becerisi i¢in ne yonde pozitif ve

negatif etkide bulundugu, varsa, ortaya konmalidir.

6. Arastirma siirecinde 4 ana baglikta degisken havuzunun sonuglar1 sunulmus ve
hepsinin okuma becerisi iizerinde anlamli etkiye sahip oldugu belirlenmistir. Bu
sebeple ilgili degiskenler okuma becerisini agiklamada daha sistemli bir nicel
modelleme caligmasina kapi1 aralamaktadir. Bu bakimdan nicel modellemelerde
kullanilan uyum indekslerinin (Loehlin, 1987) ise kosuldugu ¢alismalarin yapilmasi

literatiir derinliginin olugsmasina da katki saglayacaktir.

7. Calisma madde tepki siirecinin alt basliklarindan olan muhtemel madde yanliligini
okuma becerisini 0lgmeye yoOnelik maddeler i¢in agiklama amaciyla yapilmistir.
Bununla beraber agiklayici degiskenler okuma becerisinin gelistirilmesinde miithim bir
rol iistlenen Tiirk¢e ve Tiirk Dili ve Edebiyat1 alaninda vazife alan 6gretmenler icin
faydalanabilecekleri sonuglar dogurmustur. Bu sonuglar ayni zamanda arastirmacilar
icin de model gelistirme amacli yapabilecekleri aksiyon arastirmalart veya deneyli
desenlerde yapabilecekleri ¢alismalar icin de veri havuzu olusturmaktadir. Bilhassa
okunmus bir kitabin 6zetinin ¢ikarilmasi veya grup tartigmalarinin yapilmasi gibi
degiskenlerinin anlamli etkisi yeni etkinlik ve modellerin gelismesinde faydali bir

ipucu olabilir.

8. Diferansiyel madde fonksiyonu sonuglar1 dogrultusunda madde yanlilig1 gosterdigi
belirtilen maddeler i¢in maalesef PISA maddeleri erisilebilir degildir. Arastirmacilarin
maddeleri mukayeseli olarak inceleyebilmesi madde yanliliklarmin hangi sebeple
gerceklesmis olabilecegine dair daha sihhatli veri akisini temin edecektir. Bu konuda
OECD veya Milli Egitim Bakanlig1 tarafindan maddeler agiklanamayacak ise
kurumlarmm kendi icinde ilgili maddelere yonelik analizlerde bulunmasi faydal
olacaktir. Maddelerin i¢inde belirli kiiltiirel gruplarin bilebilecegi bilgi unsurlarinin

olmasi gibi hususlarin incelenmesi de bu bakimdan faydali olacaktir.

Ayrica maddelere erigimin kisitl olmasi bununla beraber maddeye yonelik degiskenler

grubundaki biitiin degiskenlerin anlamli olmasi sebebiyle okuma testlerindeki

179



maddelerin zihni taksonomideki yeri, madde tipi, kullanilan metinler gibi degiskenlere
yonelik bilgilerin de kullanilmasi yoluyla ilgili degiskenlerin madde yanlilig1 dogurup

dogurmadiginin incelenmesi faydali olabilecektir.

180



KAYNAKLAR

Ackerman, Terry A. 1992. A Didactic Explanation of Item Bias, Item Impact, and Item
Validity from a Multidimensional Perspective. Journal of Educational
Measurement. c. 29 s. 1: 67-91.

Adkins, Dave M. 2004. A Case Study Describing and Analyzing the Second Language
Learning Experiences of a Sixty-Five-Year-Old Learner. Doktora Tezi. lowa
State University.

Akaike, Hirotogu. 1998. Information Theory and an Extension of the Maximum
Likelihood Principle. Selected Papers of Hirotugu Akaike iginde. Edit6r
Emanuel Parzen, Kunio Tanabe ve Genshiro Kitagawa. 199-213. New York,
NY: Springer. Springer Series in Statistics.

Akkoyun, Fiisun. 1983. Serbestlik Derecesi. Ankara Universitesi Egitim Bilimleri
Fakiiltesi Dergisi. c. 16 s. 1: 99-101.

Aksu, Gokhan, Cem Oktay Giize_ller, Mehmet Taha Eser. 2019. Klasik Test Kurami
ve Madde Tepki Kuramina Iliskin Veri Analizi Yazilimi: JMETRIK. Journal of
Measurement and Evaluation in Education and Psychology. c. 10 s. 2: 165-
78.

Akyol, Ismail, Ahmet Yasar Ozban, Ahmet Ali Ocal, Yasin Kisioglu, Hiilya Kodal
Sevindir, Cihan Unal, Esin Y1lmaz Kogar, vd. 2020. 2020 YKS-Degerlendirme
Raporu. Degerlendirme Raporu 17. Degerlendirme Raporlar1 Serisi. Ankara:
OSYM.

Alath, Betiil Karakog, Omay Cokluk Bokeoglu. 2018. Uluslararasi Ogrenci
Degerlendirme Programi (PISA-2012) Okuryazarlik Testlerinin Olgme
Degismezliginin Incelenmesi. Elementary Education Online. c. 17 s. 2: 1096-
1115.

Alderman, Donald L., Paul W. Holland. 1981. Item Performance Across Native
Language Groups on the Test of English as a Foreign Language. TOEFL
Research Reports, 9.

Altan, Selen. 2019. Okul Oncesi Egitim Kurumlarinda Uygulanan Aile Katilimi
Calismalarmin Ebeveynlerin Yasam Boyu Ogrenme Becerilerine Katkisi.
Yiiksek Lisans Tezi. Bartin Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Altun, Ozgiir. 2019. Giineydogu Anadolu Bélgesinde Gorev Yapan Ogretmenlerin
Karg1 Karsiya Kaldiklar1 Egitsel ve Yasamsal Sorunlar. Yiiksek Lisans Tezi.
Ankara Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Anderson, Lorin W., David R. Krathwohl, Peter W. Airasian, Kathleen A. Cruikshank,
Richard E. Mayer, Paul R. Pintrich, James Raths, Merlin C. Wittrock. 2001. A
Taxonomy for Learning, Teaching, and Assessing: A Revision of Bloom’s
Taxonomy of Educational Objectives. New York: Longman.

181



Angoff, William H. 1993. Perspectives on Differential Item Functioning Mehodology.
Differential Item Functioning i¢inde. Editér Paul W. Holland, Howard Wainer.
Hillsdale, New Jersey: Lawrence Erlbaum Associates, Inc.: 3-23.

Arici, Ali Fuat. 2015. Tiirkge Ogretmenlgri/ogretmen Adaylart Ne Okumali?-Bir
‘Okuma Listesi> Onerisi. Hacettepe Universitesi Egitim Fakiiltesi Dergisi. C.
30s. 3: 1-15.

. 2017. Okuma Egitimi. Ankara: Pegem Akademi.

Aricigil Cilan, Cigdem. 2015. Uygulamah Gizli Simf Analizi. Istanbul: Caglayan
Kitapevi.

Ark, Tavinder K. 2015. Ordinal Generalizability Theory Using an Underlying Latent
Variable Framework. Doktora Tezi. The University of British Columbia The
Faculty of Graduate and Postdoctoral Studies Measurement, Evaluation, and
Research Methodogy.

Arslan, Ahmet. 2018a. Ilkcag Felsefe Tarihi 3 Aristotales. 7. bs. Istanbul: Istanbul
Bilgi Universitesi Yaynlari.

. 2018b. flk¢ag Felsfe Tarihi 2 Sofistlerden Platon’a. 7. bs. Istanbul: istanbul
Bilgi Universitesi Yaynlari.

Artelt, Cordula, Wolfgang Schneider. 2015. Cross-Country Generalizability of the
Role of Metacognitive Knowledge in Students’ Strategy Use and Reading
Competence. Teachers College Record.

Asil, Mustafa, Selahattin Gelbal. 2012. PISA Ogrenci Anketinin Kiiltiirler Aras
Esdegerligi. Egitim ve Bilim. c. 37 s. 166: 236-249.

Ayvalli, Merve. 2016. PISA 2012 Matematik Okur-yazarligi Testinin Olgme
Degismezliginin incelenmesi. Yiiksek Lisans Tezi. Akdeniz Universitesi Egitim
Bilimleri Enstitlisti.

Bagdu Soyler, Pelin. 2020. PISA 2015 Okuma Becerileri Testinin Ana Dili
Degiskenine Gore Olgme Degismezliginin Incelenmesi. Yiiksek Lisans Tezi.
Ege Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Bakioglu, Aysen, Ali Yildiz. 2014. Finlandiya’nin PISA Basarisina Etki Eden
Faktorler Baglaminda Tiirkiye’nin Durumu. Marmara Universitesi Atatiirk
Egitim Fakiiltesi Egitim Bilimleri Dergisi. c. 38 s. 38: 37-53.

Basusta, Nezaket Bilge. 2013. PISA 2006 Fen Basar1 Testinin Madde Yanlhiliginin
Kiiltiir ve Dil Agisindan Incelenmesi. Doktora Tezi. Hacettepe Universitesi
Sosyal Bilimler Enstitiisii Egitim Bilimleri Ana Bilim Dali Egitimde Olgme ve
Degerlendirme Bilim Dali.

Batur, Zekerya, Ozan Alevli. 2014. Okuma Becerileri Dersinin PISA Okudugunu
Anlama Yeterlilikleri A¢isindan Incelenmesi. Research in Reading & Writing
Instruction. c. 2 s. 1: 22-30.

Batur, Zekerya, Mustafa Ulutag, Tugba Nur Beyret. 2018. 2018 LGS Tiirkge
Sorularinin PISA Okuma Becerileri Hedefleri A¢isindan Incelenmesi. Milli
Egitim Dergisi. c. 48 s. 1: 595-615.

Baykul, Yasar. 2015. Egitimde ve Psikolojide Ol¢me: Klasik Test Teorisi ve
Uygulamasi. 3. bs. Ankara: Pegem Akademi.

182



Beydogan, Hact Omer. 2017. Okullarda Ol¢me ve Degerlendirme. Ankara: Nobel
Akademik Yayincilik.

Birlesmis Milletler. [31.03.2021]. UNHCR Tiirkiye Istatistikleri. UNHCR Tiirkiye.
https://www.unhcr.org/tr/unhcr-turkiye-istatistikleri.

Blaikie, Norman. 2004. Paradigm. The SAGE Encyclopedia of Social Science
Research Methods i¢inde. Editor Michael S. Lewis-Beck, Alan Bryman, Tim
Futing Liao. Thousand Oaks, California: Sage Publications: 785-787.

Bodin, Antoine. 2007. What Does PISA Really Assess? What Does It Not? A French
View. Irem de Franche-Comté. 6-8 Ocak 2005. 1-25.

Boehmke, Frederick J. 2004. Likelihood Ratio Test. The SAGE Encyclopedia of
Social Science Research Methods i¢inde. Editor Michael S. Lewis-Beck, Alan
Bryman, Tim Futing Liao. Thousand Oaks, California: Sage Publications: 572.

Bolt, Daniel M. 2002. A Monte Carlo Comparison of Parametric and Nonparametric
Polytomous DIF Detection Methods. Applied Measurement in Education. c.
15s. 2: 113-141.

Bozkurt, Basak Umit. 2016. Tiirkiye’de Okuma Egitiminin Karnesi: PISA Olgeginden
Cikarimlar. Abant izzet Baysal Universitesi Egitim Fakiiltesi Dergisi. c. 16 s,
4:1673-1686.

Bronfenbrenner, Urie. 1979. Contexts of Child Rearing: Problems and Prospects.
American Psychologist. c. 34 s. 10: 844-850.

Brown, Annie, Noriko Iwashita. 1998. The Role of Language Background in the
Validation of a Computer-Adaptive Test. Validation in Language Assessment
icinde. Editér Antony John Kunnan. Mahwah, NJ, United States: Lawrence
Erlbaum Associates, Inc.:195-207.

Biiyiikoztiirk, Sener, Ebru Kili¢ Camak, Ozcan Erkan Akgiin, Sirin Karadeniz. 2018.
Bilimsel Arastirma Yontemleri. 24. bs. Ankara: Pegem Akademi.

Camilli, Gregory, Lorrie A. Shepard, ve Lorrie Shepard. 1994. Methods for
Identifying Biased Test Items. c. 4. Thousand Oaks, California: Sage
Publications.

Ceyhan, Eda. 2019. PISA 2012 Okuma Becerileri Olgeginin Uygulama Dili
Dogrultusunda  Belirlenen Ulkeler Arasinda Olgme Degismezliginin
Incelenmesi. Yiiksek Lisans Tezi. Akdeniz Universitesi Egitim Bilimleri
Enstitiisti.

Ceylan, Eren. 2009. PISA 2006 Sonuclarma Gore Tiirkiye’de Fen Okuryazarliginda
Diislék ve Yiiksek Performans Gosteren Okullar Arasindaki Farklar. Yiiziincii
Y1l Universitesi Egitim Fakiiltesi Dergisi. Cc. 6 s. 2: 55-75.

Chen, Michelle Y., Bruno D. Zumbo. 2017. Ecological Framework of Item
Responding as Validity Evidence: An Application of Multilevel DIF Modeling
Using PISA Data. Understanding and Investigating Response Processes in
Validation Research iginde. Editér Bruno D. Zumbo, Anita M. Hubley. New
York, NY: Springer: 53-68.

Chen, Zheng, Grant Henning. 1985. Linguistic and Cultural Bias in Language
Proficiency Tests. Language Testing. c. 2 s. 2: 155-163.

183



Cheung, Gordon W., Roger B. Rensvold. 1999. Testing Factorial Invariance across
Groups: A Reconceptualization and Proposed New Method. Journal of
Management. c. 25 s. 1: 1-27.

Cole, Nancy S. 1993. History and Development of DIF. Differential Item
Functioning iginde. Editér Paul W. Holland, Howard Wainer. Hillsdale, New
Jersey: Lawrence Erlbaum Associates, Inc.: 25-30.

Coskun, Yelkin Diker. 2013. Tiirkge Ders Kitaplarinin PISA Sinavi Okuma Olgiitleri
Acisindan incelenmesi. Mehmet Akif Ersoy Universitesi. c. 13 s. 26: 22-43.

Creswell, John William. 2009. Research design: Qualitative, Quantitative and
Mixed Methods Approaches. Thousand Oaks, California: Sage Publications.

Calik, Giil. 2016. Investigation of 8" Grade Students’ Science Achievement in Turkey:
Results from Monitoring and Evaluating Academic Skills Study (ABIDE) 2016.
Yiiksek Lisans Tezi. Orta Dogu Teknik Universitesi.

Cavusoglu, Giiler. 2010. Tiirkiye ve Bulgaristan Egitim Sistemlerinin Karsilastiriimasi
ve 9. Simf Matematik Programlarmm Ogretmen Goriisleri Agisindan
Degerlendirilmesi. Doktora Tezi. Balikesir Universitesi Fen Bilimleri Enstitiisii.

Celen, Fatma Kiibra, Aygiil Celik, Siileyman Sadi Seferoglu. 2011. Tirk Egitim
Sistemi ve PISA Sonuglar1”. Akademik Bilisim 11 - XIII. Akademik Bilisim
Konferansi Bildirileri. c. 2 s. 4:765-773. Malatya: Akademik Biligim.

Celik, Mustafa, Yesim Ozer Ozkan. 2020. Analysis of Differential Item Functioning
of PISA 2015 Mathematics Subtest Subject to Gender and Statistical Regions.
Journal of Measurement and Evaluation in Education and Psychology. c.
11 s. 3: 283-301.

Celik, Tugba. 2015. Ogrencilerin E-Kitap Okuma Tutumlarinin Incelenmesi.
Electronic Turkish Studies. c. 10 s. 3: 271-284.

Cet, Selda. 2006. A Multivariate Analysis in Detecting Differentially Functioning
Items through the Use of Programme for International Student Assessment
(PISA) 2003 Mathematics Literacy Items. Doktora Tezi. Orta Dogu Teknik
Universitesi Matematik ve Fen Alanlar1 Egitimi Boliimii.

Cokluk, Omay, Giiglii Sekercioglu, Sener Biiyiikoztiirk. 2012. Sosyal Bilimler i¢in
Cok Degiskenli Istatistik: SPSS ve LISREL Uygulamalari. c. 2. Pegem
Akademi Ankara.

DeMars, Christine. 2010. Item Response Theory. Oxford: Oxford University Press.
Demir, Ibrahim. 2020. SPSS ile Istatistik Rehberi. Istanbul: Efe Akademi.

Demirel, Gozde, Kutlay Yagmur. 2017. Uluslararast PIRLS Uygulamalar1 Olgiitlerine
gore Tiirk Ogrencilerin Ust Diizey Diisiinme Becerilerinin Degerlendirilmesi.
Dil Egitimi ve Arastirmalar1 Dergisi. c. 3 s. 2: 95-106.

Dikmen, Melih, Manolya Simsek, Murat Tuncer. 2018. PISA 2015’e Katilan
Ogrencilerin PISA’ya Iliskin Gériisleri. Uluslararasi Sosyal Arastirmalar
Dergisi. c. 11 s. 58: 559-5609.

Dogan, Nuri, Tuncay Ogretmen. 2005. Test ve Madde Yanliligi. Abant izzet Baysal
Universitesi Egitim Fakiiltesi Dergisi. c. 5. 1: 89-103.

184



. 2010. Degisen Madde Fonksiyonunu Belirlemede Mantel-Haenszel, Ki-Kare

Ve Lojistik Regresyon Tekniklerinin Karsilastirilmasi. Egitim ve Bilim. c. 33 s.
148: 100-112.

Dorans, Neil J. 2013. ETS Contributions to the Quantitative Assessment of Item,
Test, and Score Fairness. ETS Research Report Series (2): i-38.

Dorans, Neil J., Paul W. Holland. 1992. DIF Detection and Description: Mantel-
Haenszel and Standardization 1, 2. ETS Research Report Series (1): i-40.

Dorans, Neil J., Edward Kulick. 2006. Differential Item Functioning on the Mini-
Mental State Examination: An Application of the Mantel-Haenszel and
Standardization Procedures. Medical Care. c. 44 s. 11: 107-114.

Duran, Erol, Betiil Sezgin. 2012. Rehberli Okuma Y dnteminin Akict Okumaya Etkisi.
Gazi Universitesi Gazi Egitim Fakiiltesi Dergisi. c. 32 s. 3: 633-655.

Eisenberg, Nancy. 2006. A Focus on Contextual and Environmental Inputs to
Development. Handbook of Child Psychology i¢inde. 6. bs, Hoboken, New
Jersey: John Wiley & Sons, Inc.

Elkonca, Fuat. 2020. ABIDE Ozyeterlilik Olgegi DMF Kaynaklarinin Gizil Sinif
Yaklasimiyla Incelenmesi. Doktora Tezi. Gazi Universitesi Egitim Bilimleri
Enstitiisii.

Ellis, Barbara B., Nambury S. Raju. 2003. Test and Item Bias: What They Are, What
They Aren’t, and How To Detect Them. Measuring Up: Assessment Issues for
Teachers, Counselors, and Administrators i¢inde. Editér Janet E. Wall ve
Garry R. Walz. University of North Carolina at Greensboro, 201 Ferguson: U.S.
Department of Education, Office of Educational Research and Improvement: 89-
98.

Eminoglu Ozmercan, Esra. 2015. PISA 2003 ve PISA 2012 Matematik Okuryazarlig
Testlerinin Madde Yanliligi Bakimindan Tiirkiye ve Kore Uygulamalarinda
Karsilastirilmas1. Doktora Tezi. Ankara Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii
Olgme ve Degerlendirme Ana Bilim Dal.

Erarslan, Ali. 2009. Finlandiya’nin PISA’daki Basarisinin Nedenleri: Tiirkiye icin
Alinacak Dersler. Necatibey Egitim Fakiiltesi Elektronik Fen ve Matematik
Egitimi Dergisi. c. 3 s. 2: 238-248.

Ergin, Muharrem. 1972. Tiirk Dil Bilgisi. istanbul: Istanbul Universitesi Edebiyat
Fakiiltesi Yayinlart.

Espinoza, Judith Cristina. 2019. Differential Item Functioning Analysis of PISA 2015
Reading Items: Singapore, Australia and USA. Yiiksek Lisans Tezi. Hacettepe
Universitesi Egitim Bilimleri Boliimii Egitimde Olgme ve Degerlendirme
Programu.

Evci, Biisra. 2021. Ortaokul Tiirkce Ders Kitaplarindaki Metinlerin PISA Olgiitiinde
Metinsellik Ozelliklerine Gore Incelenmesi. Yiiksek Lisans Tezi. Marmara
Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Ferhan, Mehmet. 2018. PISA 2012 Matematik lgi Olgeginin Klasik Test Kurami ve

Madde Tepki Kuramma Gére Psikometrik Ozellikleri. Yiiksek Lisans Tezi.
Hasan Kalyoncu Universitesi.

185



Fernandez-Cano, Antonio. 2016. Una Critica Metodologica de las Evaluaciones PISA.

RELIEVE. Revista Electronica de Investigacion y Evaluacion Educativa. c.
22s.1: 1-17.

Field, Andy. 2009. Discovering Statistics Using SPSS. 3. bs. Thousand Oaks,
California: Sage Publications.

Finch, Holmes, Brian F. French, Jason C. Immekus. 2016. Applied Psychometrics
Using SPSS and AMOS. Charlotte, NC: Information Age Publishing.

Forster, Malcolm R. 2000. Key Concepts in Model Selection: Performance and
Generalizability. Journal of Mathematical Psychology. c. 44 s. 1: 205-231.

Fraenkel, Jack R., Norman E. Wallen, Helen H. Hyun. 2012. How to Design and
Evaluate Research in Education. New York: McGraw-Hill.

Fulcher, Glenn, Fred Davidson. 2007. Language Testing and Assessment An
Advanced Resource Book. London: Routledge.

Gelin, Michaela N., Bruno D. Zumbo. 2003. Differential Item Functioning Results
May Change Depending on How An Item Is Scored: An Illustration with The
Center for Epidemiologic Studies Depression Scale. Educational and
Psychological Measurement. c. 63 s. 1: 65-74.

Given, Lisa M. 2008. Postpositivism. The Sage Encyclopedia of Qualitative
Research Methods i¢inde. Thousand Oaks, California: Sage Publications: 647-
651.

Goodman, Leo A. 1974. Exploratory Latent Structure Analysis Using both Identifiable
and Unidentifiable Models. Biometrika. c. 61 s. 2: 215-231.

GOk, Bilge, Hiilya Kellecioglu, Nuri Dogan. 2010. Degisen Madde Fonksiyonunu
Belirlemede Mantel-Haenszel ve Lojistik Regresyon  Tekniklerinin
Karsilagtirilmasi. Egitim ve Bilim. c. 35 s. 156: 3-16.

Goksoy, Stileyman. 2019. Paradigma ve Paradigmalar. Uluslararasi Liderlik Egitimi
Dergisi. c. 1s. 1: 1-15.

Grisay, Aletta, JHAL De Jong, Eveline Gebhardt, Alla Berezner, ve Beatrice Halleux-
Monseur. 2007. Translation Equivalence across PISA Countries. Journal of
Applied Measurement. c. 8 s. 3: 249-266.

Gilleroglu, H. Deniz. 2017. PISA 2012 Matematik Uygulamasma Katilan Tiirk
Ogrencilerin Duyugsal Ozeliklerinin Cinsiyete Gére Olgme Degismezliginin
Incelenmesi. Gazi University Journal of Gazi Educational Faculty
(GUJGEF). c. 37 s. 1: 151-175.

Giliner, Halim, Nurhayat Celebi, Giilsah Tags¢t Kaya, Mithat Korumaz. 2014.
Neoliberal Egitim Politikalart ve Egitimde Firsat Esitligi Baglaminda
Uluslararast Sinavlarin (PISA, TIMSS ve PIRLS) Analizi. Journal of History
Culture and Art Research. c. 3 s. 3: 33-75.

Giirsakal, Sevda. 2012. PISA 2009 Ogrenci Basar1 Diizeylerini Etkileyen Faktérlerin
Degerlendirilmesi. Siileyman Demirel University Journal of Faculty of
Economics & Administrative Sciences. . 17 s. 1: 441-452.

Giivendir, Meltem Acar. 2014. Ogrenci Basarilarinin Belirlenmesi Sinavinda Ogrenci
ve Okul Ozelliklerinin Tiirkce Basarist ile Iliskisi. Egitim ve Bilim. c. 39 s. 172:
163-80.

186



Hagenaars, Jacques A., Allan L. McCutcheon. 2002. Applied Latent Class Analysis.
Cambridge: Cambridge University Press.

Haig, Brian D. 2018. The Philosophy of Quantitative Mehods. New York, NY:
Oxford University Press.

Haladyna, Thomas M. 2004. Developing and Validating Multiple-Choice Test
Items. 3. bs. Mahwah, New Jersey: Lawrence Erlbaum Associates, Inc.

Héarkonen, Ulla. 2001. The Bronfenbrenner Ecological Systems Theory of Human
Development. Scientific Articles of V International Conference, 17-21 Eim
2007. Saule, Latvia: Daugavpils University.

Harvard University. [04.04.2021]. About Harvard Library. Harvard Library.
https://library.harvard.edu/about/about-harvard-library.

Hasancebi, Burcu, Yiiksel Terzi, Zafer Kiiciik. 2019. Olasilik Okuryazarlik Testinin
Madde Tepki Kuramina Dayali Yontemler ile Degisen Madde Fonksiyonu
Acisindan Incelenmesi. Afyon Kocatepe Universitesi Fen ve Miihendislik
Bilimleri Dergisi. c. 19 s. 3: 643-652.

Hidalgo, M. Dolores, José Antonio Lopez-Pina. 2004. Differential Item Functioning
Detection and Effect Size: A Comparison between Logistic Regression and
Mantel-Haenszel Procedures. Educational and Psychological Measurement.
c. 64 s. 6: 903-915.

Holland, Paul W., Dorothy T. Thayer. 1986. Differential Item Functioning and the
Mantel-Haenszel Procedure. ETS Research Report Series 1986 (2): i-24.

Hopfenbeck, Therese N., Jenny Lenkeit, Yasmine ElI Masri, Kate Cantrell, Jeanne
Ryan, Jo-Anne Baird. 2018. Lessons Learned from PISA: A Systematic Review
of Peer-Reviewed Articles on the Programme for International Student
Assessment. Scandinavian Journal of Educational Research. c. 62 s. 3: 333-
53.

Jodoin, Michael G., Mark J. Gierl. 2001. Evaluating Type | Error and Power Rates
Using an Effect Size Measure With the Logistic Regression Procedure for DIF
Detection. Applied Measurement in Education. c. 14 s. 4: 329-349.

Jovanovi¢, Vitomir, Aleksandar Baucal. 2016. The Development of PISA Reading
Competence in Secondary Education. Psiholoska Istrazivanja. c. 19 s. 1: 63-
82.

Karabay, Ersoy. 2013. Aile ve Okul Ozelliklerinin PISA Okuma Becerileri, Matematik
ve Fen Okuryazarhigin1 Yordama Giiciiniin Yillara Gore Incelenmesi. Yiiksek
Lisans Tezi. Gazi Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Karadag, Ozay. 2012. Anlama Becerileri Agisindan Tiirkce Dersi Ogretim Programi
(6, 7, 8. Smiflar)’na Elestirel bir Bakis. Cumhuriyet Universitesi Edebiyat
Fakiiltesi Sosyal Bilimler Dergisi. c. 36 s. 1: 97-110.

Karakas, Mahide Rahsan. 2017. Tiirk Ogrencilerin PISA Okuma Becerileri Basarisina
Etki Eden Faktorlerin Yillara Gore Incelenmesi. Yiiksek Lisans Tezi. Erciyes
Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Karatay, Halit. 2014. Okuma Egitimi Kuram ve Uygulama. 2. bs. Ankara: Pegem
Akademi.

187



Kavruk, Hasan, ve Mehmet Akif Cecen. 2013. Tiirk¢e Dersi Yazili Sinav Sorularinin
Biligsel Alan Basamaklar1 Agisindan Degerlendirilmesi. Ana Dili Egitimi
Dergisi. c. 1 s. 4: 1-9.

Keskin, Hasan, Hayati Akyol. 2014. Yapilandirilmis Okuma Y 6nteminin Okuma Hizi,
Dogru Okuma ve Sesli Okuma Prozodisi Uzerindeki Etkisi. Ana Dili Egitimi
Dergisi. c. 2 s. 4: 107-119.

Kibrishioglu, Nermin. 2015. PISA 2012 Matematik Ogrenme Modelinin Kiiltiirlere ve
Cinsiyete Gore Olgme Degismezliginin incelenmesi: Tiirkiye-Cin (Sangay)-
Endonezya Ornegi. Yiiksek Lisans Tezi. Hacettepe Universitesi Egitim Bilimleri
Ana Bilim Dali.

Kili¢ Depren, Serpil, Seda Bagdatli Kalkan. 2017. Gizli Snif Analizi ile Evdeki Egitim
Kaynaklar1 ve Matematik Basarisina Gore Ogrencilerin - Profillerinin
Belirlenmesi. Marmara Universitesi Iktisadi ve Idari Bilimler Dergisi. c. 39
s. 2: 503-518.

Kilig, Mehmet Yasar. 2020. Liselerde Gérev Yapan Ogretmenlerin Olgme ve
Degerlendirmeye  Yonelik  Oz-yeterliliklerinin - Bazi  Degigkenlere  Gore
Incelenmesi. Bayburt Egitim Fakiiltesi Dergisi. c. 15 s. 30: 306-327.

Kim, Seock-Ho, Allan S. Cohen. 1995. A Comparison of Lord’s Chi-Square, Raju’s
Area Measures, and the Likelihood Ratio Test on Detection of Differential Item
Functioning. Applied Measurement in Education. c. 8 s. 4: 291-312.

Kuhn, Thomas S. 1970. The Structure of Scientific Revolutions. 2. bs. Chicago:
University of Chicago Press.

Kunnan, Antony John. 1990. DIF in Native Language and Gender Groups in an ESL
Placement Test. TESOL Quarterly. c. 24 s. 4: 741-746.

. 1994. Modelling Relationships among Some Test-Taker Characteristics and
Performance on EFL Tests: An Approach to Construct Validation”. Language
Testing. c. 11 s. 3: 225-250.

Kutlu, Omer, Ozen Yildirim, Safiye Bilican, Hatice Kumandas. 2011. Tlkdgretim 5.
Simf Ogrencilerinin  Okudugunu  Anlamada Basarili  Olup-Olmama
Durumlarinm Kestirilmesinde Etkili Olan Degiskenlerin Incelenmesi. Egitimde
ve Psikolojide Olcme ve Degerlendirme Dergisi. . 2 s. 1: 132-39.

Kuzucu, Yagar, Ozge Sariot Ertiirk. 2020. Psychometric Properties of Turkish Version
of Aggression Questionnaire Short Form: Measurement Invariance and
Differential Item Functioning across Sex and Age. Journal of Measurement
and Evaluation in Education and Psychology. c. 11 s. 3: 243-265.

Langer, Judith A., Lilia Bartolome, Olga Vasquez, Tamara Lucas. 1990. Meaning
Construction in School Literacy Tasks: A Study of Bilingual Students.
American Educational Research Journal. c. 27 s. 3: 427-471.

Lazarsfeld, Paul Felix. 1950. The Logical and Mathematical Foundation of Latent
Structure Analysis. Measurement and Prediction iginde. Editér Frederick
Osborn, Leonard Cottrell S., Leland C. DeVinney, Carl I. Hovland, John M.
Russell, Samuel A. Stouffer, Donald Young Young. Princeton, New Jersey:
Princeton University Press. c. 4: 362-472.

188



Le, Luc T. 2009. Investigating Gender Differential Item Functioning Across Countries
and Test Languages for PISA Science Items. International Journal of Testing.
c.9s.2:122-133.

Lewis-Beck, Michael S. 2004. Degrees of Freedom. The SAGE Encyclopedia of
Social Science Research Methods i¢inde. Editor Michael S. Lewis-Beck, Alan
Bryman, Tim Futing Liao. Thousand Oaks, California: Sage Publications: 243-
244,

Li, Zhen. 2009. Impact of Differential Item Functioning on Statistical Conclusions.
Doktora Tezi. The University of British Columbia The Faculty of Graduate and
Postdoctoral Studies Measurement, Evaluation, and Research Methodogy.

Linzer, Drew A., Jeffrey B. Lewis. 2011. POLCA: An R Package for Polytomous
Variable Latent Class Analysis. Journal of Statistical Software. c. 42 s. 10: 1-
29.

Loehlin, John C. 1987. Latent Variable Models: An Introduction to Factor, Path,
and Structural Analysis. Hillsdale, New Jersey: Lawrence Erlbaum Associates,
Inc.

Lord, Frederic M. 1980. Applications of item Response Theory to Practical Testing
Problems. London: Routledge.

McQueen, Joy, ve Juliette Mendelovits. 2003. PISA Reading: Cultural Equivalence in
a Cross-Cultural Study. Language Testing. c. 20 s. 2: 208-224.

Mellenbergh, Gideon J. 1989. Item Bias and Item Response Theory. International
Journal of Educational Research. c. 13 s. 2: 127-143.

Mese Soytiirk, Duygu. 2020. Yapisal Esitlik Modelleri ve 2018 PISA Verileri ile
Ornek Bir Uygulama. Yiiksek Lisans Tezi. Yildiz Teknik Universitesi Fen
Bilimleri Enstitiisii.

Milli Egitim Bakanligi. 2019a. MEB 2018 Tiirkiye On Raporu. Egitim Analiz ve
Degerlendirme Raporlari Serisi 10.

. 2019b. Tiirkce Dersi Ogretim Program (ilkokul ve Ortaokul 1,2, 3, 4, 5,
6, 7 ve 8. Smiflar). Ankara: Milli Egitim Bakanlig:.

. 2006. Ilkogretim Tiirkce Dersi (6, 7, 8. Simflar) Ogretim Programu.
Ankara: Milli Egitim Bakanlig:.

Myrberg, Eva, Monica Rosén. 2008. A Path Model with Mediating Factors of Parents’
Education on Students’ Reading Achievement in Seven Countries. Educational
Research and Evaluation. c. 14 s. 6: 507-520.

. 2009. Direct and Indirect Effects of Parents’ Education on Reading
Achievement among Third Graders in Sweden. British Journal of Educational
Psychology. c. 79 s. 4: 695-711.

Napierala, Matthew A. 2012. What is the Bonferroni Correction. AAOS Now. . 6 s.
4: 40.

OECD. 2019a. PISA 2018 Results (Volume I1): Where All Students Can Succeed.
Paris: OECD Publishing.

. 2019b. PISA 2018 Results (Volume I): What Students Know and Can Do.
PISA. OECD.

189



. 2021. 21st-Century Readers: Developing Literacy Skills in a Digital
World. Paris: OECD Publishing.

Osterlind, Steven J. 2002. Constructing Test Items: Multiple-Choice, Constructed-
Response, Performance, and Formats. 2. bs. New York: Kluwer Academic
Publishers.

Osterlind, Steven J., Howard T. Everson. 2009. Differential Item Functioning.
Thousand Oaks, California: Sage Publications.

Ozbay, Murat. 2011. Anlama Teknikleri: I Okuma Egitimi. 2. bs. Ankara: Oncii
Kitap.

Ozbek, Ozlem. 2014. Diferansiyel Madde Fonksiyonuna Genel Bir Bakis. Sakarya
Universitesi Egitim Fakiiltesi Dergisi. s. 9: 86-96.

Ozdemir, C. 2017. OECD PISA Tiirkiye verisi kullanilarak yapilan arastirmalarin
metodolojik taramasi. Egitim Bilim Toplum. c. 14 s. 56: 10-27.

Ozdemir, Serpil, Havva Nur Serbetci. 2018. Ilkokul Dérdiincii Simif Ogrencilerinin
Okumaya Yénelik Tutumlari (Bartin Orneklemi). Elementary Education
Online. c. 17 s. 4: 2110-2123.

Ozmen, Deniz Tugge. 2013. PISA 2009 Okuma Becerileri Testi Maddelerinin Yanlilik
Acisindan Tirkiye, Amerika Birlesik Devletleri ve Birlesik Krallik
Uygulamalarinda Karsilastirilmasi. Doktora Tezi. Ankara Universitesi Egitim
Bilimleri Enstitiisii.

Ozmusul, Mustafa, Ahmet Kaya. 2014. Tiirkiye’nin PISA 2009 ve 2012 Sonuglarina
Iliskin Karsilastirmali bir Analiz. Journal of European Education. c. 4 s. 1:
23-40.

Paat, Yok-Fong. 2013. Working with Immigrant Children and Their Families: An
Application of Bronfenbrenner’s Ecological Systems Theory. Journal of
Human Behavior in the Social Environment. c. 23 s. 8: 954-966.

Pamuk, Necmiyet. 2019. Toplumsal Cinsiyet Esitligi Bakimindan PISA’da Basaril
Olan Bazi Ulkeler ile Tiirkiye'nin Karsilastirilmasi. Yiiksek Lisans Tezi.
Canakkale Onsekiz Mart Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Panhwar, Abdul Hameed, Sanaullah Ansari, Asif Ali Shah. 2017. Post-Positivism: An
Effective Paradigm for Social and Educational Research. International
Research Journal of Arts & Humanities (IRJAH). c. 45 s. 45: 253-260.

Penfield, Randall D., Gregory Camilli. 2006. 5 Differential Item Functioning and ltem
Bias. Handbook of Statistics i¢inde. Elsevier: 125-167.

Philips, Denis Charles, Nicholas C. Burbules. 2000. Postpositivism and Educational
Research. Boston Way, Lanham, Maryland: Rowman & Littlefield Publishers,
Inc.

Pilav, Salim, Mijjgan Balantekin. 2017. Okuma Cemberi Ydnteminin Okudugunu
Anlama Becerisine Etkisi. Kirikkale Universitesi Sosyal Bilimler Dergisi. c. 7
s. 2:149-170.

Platt, Lucinda. 2004. Chi-Square Test. The SAGE Encyclopedia of Social Science
Research Methods iginde. Editor Michael S. Lewis-Beck, Alan Bryman, Tim
Futing Liao, Thousand Oaks, California: Sage Publications: 123-124.

190



Popper, Karl. 2005. The Logic of Scientific Discovery. Londra: Routledge.

Raju, Nambury S. 1988. The Area between Two Item Characteristic Curves.
Psychometrika c. 53 s. 4: 495-502.

. 1990. Determining the Significance of Estimated Signed and Unsigned Areas
Between two Item Response Functions. Applied Psychological Measurement.
c. 14 s. 2: 197-207.

Reyhanlioglu, Cigdem, ismet Tiryaki. 2021. Ulkemizde Gergeklestirilen Olgme ve
Degerlendirme Faaliyetlerine Genel Bir Bakis. Uluslararasi Tiirk Egitim
Bilimleri Dergisi. c. 9 s. 16: 70-93.

Roberson, Nathan D., Bruno D. Zumbo. 2019. Migration Background in PISA’s
Measure of Social Belonging: Using a Diffractive Lens to Interpret Multi-
Method DIF Studies. International Journal of Testing. c. 19 s. 4: 363-389.

Rogers, H.Jane, Hariharan Swaminathan. 1993. A Comparison of Logistic Regression
and Mantel-Haenszel Procedures for Detecting Differential Item Functioning.
Applied Psychological Measurement. c. 17 s. 2: 105-116.

Rraku, Vasilika. 2013. The Effect of Reading Strategies on the Improvement of the
Reading Skills of Students. Social and Natural Sciences Journal. c. 7 s. 2: 1-
4,

Scheuneman, Janice. 1979. A Method of Assessing Bias in Test Items. Journal of
Educational Measurement. c. 16 s. 3: 143-152.

Schwarz, Gideon. 1978. Estimating the Dimension of a Model. Annals of Statistics.
c.65.2:461-464.

Serder, Margareta, Anders Jakobsson. 2015. Why Bother so Incredibly Much?:
Student Perspectives on PISA Science Assignments. Cultural Studies of
Science Education. c. 10 s. 3: 833-853.

Shealy, Robin, William Stout. 1993. A Model-Based Standardization Approach that
Separates True Bias/DIF from Group Ability Differences and Detects Test
Bias/DTF as well as Item Bias/DIF. Psychometrika. c. 58 s. 2: 159-194.

Slocum, Suzanne L., Micahaela N. Gelin, Bruno D. Zumbo. 2003. Statistical and
Graphical Modeling to Investigate Differential Item Functioning for Rating
Scale and Likert Item Formats. Developments in the Theories and
Applications of Measurement, Evaluation, and Research Methodology Across
the Disciplines 1.

Stark, Stephen, Oleksandr S. Chernyshenko, Fritz Drasgow. 2006. Detecting
Differential Item Functioning with Confirmatory Factor Analysis and Item
Response Theory: Toward a Unified Strategy. Journal of Applied
Psychology. c. 91 s. 6: 1292-1306.

Suarez, Paola A. 2013. The Role of Bilingualism on Neuropsychological Test
Performance among Spanish Speakers Tested in Their Native Language.
Doktora Tezi. UC San Diego.

Swaminathan, Hariharan, ve H. Jane Rogers. 1990. Detecting Differential Item
Functioning Using Logistic Regression Procedures. Journal of Educational
Measurement. c. 27 s. 4: 361-370.

191



Sahin, Esin Yagmur, Gamze Celik. Burcu Celik. 2012. Anne-babalarin Cocuk
Edebiyat1 Kavramma Iliskin Goriisleri (Canakkale Ornegi). Canakkale
Arastirmalar: Tiirk Yilhg:. c. 10 s. 12: 109-125.

Sahin, Nurullah. 2019. Tiirkge Ogretmeni Adaylarmm Okuma Motivasyonlarinin
Cesitli Degiskenler Acisindan Incelenmesi. OPUS Uluslararast Toplum
Arastirmalar Dergisi. c. 13 s. 19: 393-423.

Sentiirk, Tuba. 2019. TIMSS’de Degisen Madde Fonksiyonu Gosteren Maddelerin
Madde Ozellikleri Agisindan Incelenmesi. Yiiksek Lisans Tezi. Hacettepe
Universitesi.

Simsek, Irfan, M. Erdal Balaban, Hatice Ergin. 2019. The Use of Expert Systems in
Individualized Online Exams. Turkish Online Journal of Educational
Technology-TOJET. c. 18 s. 2: 116-127.

Tanberkan, Hande, Sadri Sensoy, H. Eren Suna, Emine Eroglu. 2018. 2018 YKS
Degerlendirme Raporu. Degerlendirme Raporu 9. Degerlendirme Raporlar
Serisi. Ankara: OSYM.

Tas, Umut Erkin, Ozge Arici, Hatun Betiil Ozarkan, Baris Ozgiirliik. 2016. PISA 2015
Ulusal Raporu. Ankara: Milli Egitim Bakanligi.

Tavsancil, Ezel, Ozen Yildirim, Safiye Bilican Demir. 2019. Okumaktan Zevk Alma
ve Ogrenme Stratejilerinin PISA 2009 Okuma Performansi Uzerindeki
Dogrudan ve Dolayll Etkilerinin Incelenmesi. Eurasian Journal of
Educational Research. c. 19 s. 82: 169-190.

T.C. igisleri Bakanlig1 Go¢ Idaresi Genel Miidiirliigii. [14.05.2021]. Gegici Koruma.
https://www.goc.gov.tr/gecici-koruma5638.

Teresi, Jeanne A., John A. Fleishman. 2007. Differential Item Functioning and Health
Assessment. Quality of Life Research. c. 16 s. 1: 33-42.

Thissen, David, Lynne Steinberg, Meg Gerrard. 1986. Beyond Group-Mean
Differences: The Concept of Item Bias. Psychological Bulletin. c. 99 s. 1: 118-
128.

Thissen, David, Lynne Steinberg, Howard Wainer. 1993. Detection of Differential
Item Functioning Using the Parameters of Item Response Models. Differential
Item Functioning iginde. Editor P. W. Holland, H. Wainer. 67-113. Mahwabh,
New Jersey: Lawrence Erlbaum Associates, Inc.

Thorndike, Robert M., ve Tracy Thornike-Christ. 2014. Measurement and
Evaluation in Psychology and Education. 8. bs. London: Pearson.

Tiirkan, Azmi, Sadik Selman Uner, Bulent Alct. 2015. 2012 PISA Matematik Testi
Puanlarinin Bazi1 Degiskenler Agisindan incelenmesi. Ege Egitim Dergisi. c. 16
S. 2: 358-372.

Tiirkiye Istatistik Kurumu. [02.05.2021]. Istatistik Veri Portali. TUIK Istatistik Veri
Portali. https://data.tuik.gov.tr/Kategori/GetKategori?p=Egitim,-Kultur,-Spor-
ve-Turizm-105.

Ulug, Sinan. 2019. PISA 2015 Tiirkiye Uygulamasinda Baz1 Ogrenci Degiskenlerinin
Fen Okuryazarligi ve Okuma Becerileri Basarisma Etkisinin Incelenmesi.
Yiiksek Lisans Tezi. Akdeniz Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

192



Uriik, Ersan. 2007. Istatistiksel Uygulamalarda Lojistik Regresyon Analizi. Yiiksek
Lisans Tezi. Marmara Universitesi Fen Bilimleri Enstitiisii Matematik Ana
Bilim Dali.

Vermunt, Jeroen K. 2004. Mixture Model (Finite Mixture Model). The SAGE
Encyclopedia of Social Science Research Methods iginde. Editér Michael S.
Lewis-Beck, Alan Bryman, Tim Futing Liao. Thousand Oaks, California: Sage
Publications: 653.

Vermunt, Jeroen K., Jay Magidson. 2004. Latent Class Analysis. The Sage
Encyclopedia of Social Sciences Research Methods i¢inde. Editor Michael S.
Lewis-Beck, Alan Bryman, Tim Futing Liao. Thousand Oaks, California: Sage
Publications: 549-553.

Vrieze, Scott I. 2012. Model Selection and Psychological Theory: A Discussion of The
Differences between the Akaike Information Criterion (AIC) and the Bayesian
Information Criterion (BIC). Psychological Methods. c. 17 s. 2: 228-243.

Weir, Cyril J. 2005. Language Testing and Validation. Hampshire: Palgrave
McMillan.

Weisstein, Eric W. [02.05.2021]. “Bonferroni correction”. https://mathworld.
wolfram. com/.

Woitschach, Pamela, Bruno D. Zumbo, Rubén Ferniandez Alonso. 2019. An
Ecological view of Measurement: Focus on Multilevel Model Explanation of
Differential Item Functioning. Psicothema. c. 31 s. 2: 194-203.

Yandi, Alperen, Ibrahim Alper Kése, Omiir Uysal. 2017. Farkli yéntemlerle Olgme
Degismezliginin Incelenmesi: PISA 2012 Ornegi. Mersin Universitesi Egitim
Fakiiltesi Dergisi. c. 13 s. 1: 243-253.

Yenice, Nilgiin, Gézde Saydam, Sibel Telli. 2012. Ilkdgretim Ogrencilerinin Fen
O@enmgye Yonelik Motivasyonlarini Etkileyen Faktorlerin Belirlenmesi. Ahi
Evran Universitesi Kirsehir Egitim Fakiiltesi Dergisi. c. 13 s. 2: 231-247.

Yildirim, Ahmet. 2017. PISA 2009 Okuma Becerileri Alanindaki Maddelerin Tek
Degiskenli ve Cok Degiskenli Eslestirme Yontemi ile Degisen Madde
Fonksiyonlarinin Incelenmesi. Doktora Tezi. Ankara Universitesi Egitim
Bilimleri Enstitlisti.

Yildirim, Ali, Hasan Simgek. 2013. Sosyal Bilimlerde Nitel Arastirma Yontemleri.
10. bs. Ankara: Secgkin Yayincilik.

Yildirim, Giilgin.  2020. Kelime Ogrenme Siirecini Etkileyen Faktérlerin
Degerlendirilmesi. International Journal of Current Approaches in
Language, Education and Social Sciences. c. 2 s. 1: 215-231.

Yildirim, Kamil. 2012. PISA 2006 Verilerine gore Tiirkiye’de Egitimin Kalitesini
Belirleyen Temel Faktorler. Tiirk Egitim Bilimleri Dergisi. c. 10 s. 2: 229-255.

Yilmaz, Mehmet. 2021. Egilim Puanlar1 Kullamlarak ABIDE Calismasindaki
Maddelerin Degisen Madde Fonksiyonu Agisindan Incelenmesi. Yiiksek Lisans
Tezi. Hacettepe Universitesi Egitim Bilimleri Enstitiisii.

Yilmaz, Muamber. 2008a. Kelime Tekrar Tekniginin Akici Okuma Becerilerini
Gelistirmeye Etkisi. Tiirk Egitim Bilimleri Dergisi. c. 6 s. 2: 323-350.

193



—— 2008b. Turk¢ede Okudugunu Anlama Becerilerini Gelistirme Yollari.
Mustafa Kemal Universitesi Sosyal Bilimler Enstitiisii Dergisi. c. 5s. 9: 131-
139.

Yurdugiil, Halil, Petek Askar. 2004. Ortadgretim Kurumlar1 Ogrenci Se¢cme ve
Yerlestirme Smavi’nin, Ogrencilerin Yerlesim Yerlerine gore, Diferansiyel
Madde Fonksiyonu Agisindan incelenmesi. Hacettepe Universitesi Egitim
Fakiiltesi Dergisi. c. 27 s. 27: 268-275.

Yiiksel, Merve. 2019. PISA 2015 Tiirkiye ve Finlandiya Verilerine Gore Okul
Ozellikleri ile Ogrencilerin Okuma Becerileri Arasindaki Iliskinin Belirlenmesi.
Yiiksek Lisans Tezi. Trakya Universitesi Sosyal Bilimler Enstitiisii.

Zucchini, Walter. 2000. An Introduction to Model Selection. Journal of
Mathematical Psychology. c. 44 s. 1: 41-61.

Zumbo, Bruno D. 1999. A Handbook on the Theory and Methods of Differential Item
Functioning (DIF). Ottawa: National Defense Headquarters, 1-57.

. 2007. Three Generations of DIF Analyses: Considering Where It Has Been,
Where It Is Now, and Where It Is Going. Language Assessment Quarterly. c.
4. 2:223-233.

. 2017. Trending away from Routine Procedures, toward an Ecologically
Informed In Vivo View of Validation Practices. Measurement:
Interdisciplinary Research and Perspectives. c. 15 s. 3-4: 137-139.

Zumbo, Bruno D., Anita M. Hubley. 2017. Understanding and Investigating
Response Processes in Validation Research. c. 26. New York: Springer.

Zumbo, Bruno D., Yan Liu, Amery D. Wu, Benjamin R. Shear, Oscar L. Olvera
Astivia, Tavinder K. Ark. 2015. A Methodology for Zumbo’s Third Generation
DIF Analyses and the Ecology of Item Responding. Language Assessment
Quarterly. c. 12 s. 1: 136-151.

Zumbo, Bruno D., José-Luis Padilla. 2020. The Interplay between Survey Research
and Psychometrics, with a focus on Validity Theory. Advances in
questionnaire design, development, evaluation and testing, 593-612.

194



EKLER

Ek 1.

ABIDE Verilerine Dair Alinan izne Yonelik Ust Yazi

K| B 2
MILLI EGITIM BAKANLIGI
Ol¢me, Degerlendirme ve Sinav Hizmetleri
Genel Mudurligi

Sayr  :57750415-622.03-E.11096041 22.08.2020
Konu : Veri Talebi (Talha GOKTENTURK)

YILDIZ TEKNIK UNIVERSITESI REKTORLUGUNE
(Sosyal Bilimler Enstitist Mudurlugi)

figi  :a)19.06.2020 tarihli ve 44513635-730.08.03-E.2006190019 sayili yaziniz.
b) 25.06.2020 tarihli ve 8435539 sayih yazimiz.
¢) 01.07.2020 tarihli ve 44513635-730.08.03-E.20070103 19 sayih yazimz.

llgi (a) yazimz ile Enstitiniiz Tirk¢e ve Sosyal Bilimler Egitimi Anabilim Dal
Tiirkge Egitimi Doktora Programi ogrencisi Talha GOKTENTURK'in “PISA Bize Ne
Anlatiyor? Bir Givenilirlik Calismasi” konulu tez ¢aligmast kapsaminda Genel
Midiirligiimiizden 2020-2021 egitim ve ogretim yihinda yapilmasi planlanan ABIDE
cahismasi verilerini talep ettigi ve ABIDE 2021 smavinin heniiz gergeklestirilmemesinden
dolay: talep edilen verilerin paylasimina iligkin herhangi bir islem yapilamadigi Genel
Miidurligimiiziin ilgi (b) yazimiz ile tarafimza bildirilmisti. Ancak ilgi (¢) yazimz ile veri

isteginin daha onceki donemlerde yapilan smavlan kapsadigini belirtilmektedir.

Bu kapsamda ABIDE-2016 Tiirkge-A alt testine cevap veren ogrencilerden segilen
6.000 kisilik veri, Istatistiki Bolge Birimleri Siniflamasi Diizey 1, okul tiirii, cinsiyet ve cevap
oriintileri detayinda hazirlanmig olup Talha GOKTENTURK'ten imzali olarak alinan
"Tesekkiir ve Tez Teslim Taahhiitnamesi" de dikkate alinarak talhagoktenturk@gmail.com

mail adresine iletilmistir.
Bilgilerini ve geregini rica ederim.

Dr. Sadri SENSOY
Bakan a.
Genel Miidiir
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Ek 2.
1. Asama Diferansiyel Madde Fonksiyonu Analizleri icin SPSS Kodlar1

Kodlarin ¢alismasi igin Once Yyandaki karekod ile

ulasabileceginiz internet sitesinden Cognitive Item Data File

dosyasini indirmelisiniz. Akabinde her {inite maddelerinin

toplam puanlarini Compute Variable sekmesi iizerinden

=

Analiz siirecinde verilen formiil dogrultusunda hesaplanan 6rneklem agirliklarinin

hesaplamaniz verilerinizi hazirlamaniz igin yeterli olacaktir.

aktif edilmesi unutulmamalidir.

Reading Fluency tinitesi sahsilestirilmig test sistemi sebebi ile ayn1 gruba uygulanan
maddelerin kategorilenmesi {izerinden analiz edilmistir. Kodlar da buna uygun olarak
sunulmustur. Arastirmacilar verilen kodlarda kalin punto ile sunulmus madde ismi ve
tinite bilgilerini degistirerek ilgili kodlar yoluyla analizleri tekrarlayabilir ve
verdigimiz bulgulara ulasabilir. Bu sebeple sunusta kolaylik olmasi amaciyla bir adet

ornek kod gosterimi ile iktifa edilmistir.

Reading Fluency Unitesi icin Ornek SPSS Kodlari

1. Adim:

PLUM CR590Q04S WITH Akici_Okuma_Grup_1 Toplam

ICRITERIA=CIN(95) DELTA(0) LCONVERGE(0) MXITER(100) MXSTEP(5)
PCONVERGE(1.0E-6) SINGULAR(1.0E-8)

/LINK=LOGIT
/ILOCATION=AKici_Okuma_Grup_1 Toplam
/[PRINT=FIT PARAMETER SUMMARY.

2. Adim:
PLUM CR590Q04S BY CNTRYID WITH Akici_Okuma_Grup_1 Toplam

ICRITERIA=CIN(95) DELTA(0) LCONVERGE(0) MXITER(100) MXSTEP(5)
PCONVERGE(1.0E-6) SINGULAR(1.0E-8)

/ILINK=LOGIT

/LOCATION=AKici_Okuma_Grup_1 Toplam CNTRYID
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/PRINT=FIT PARAMETER SUMMARY .

3. Adim:
PLUM CR590Q04S BY CNTRYID WITH Akici_Okuma_Grup_1 Toplam

ICRITERIA=CIN(95) DELTA(0) LCONVERGE(0) MXITER(100) MXSTEP(5)
PCONVERGE(1.0E-6) SINGULAR(1.0E-8)

/LINK=LOGIT

/ILOCATION=AKici_Okuma_Grup_1 Toplam CNTRYID
Akici_Okuma_Grup_1 Toplam*CNTRYID

/PRINT=FIT PARAMETER SUMMARY .
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Ek 3.
Gizli Simif Analizi icin Kullanilan R Kodlan

Gizli simif analizlerinde kullanilan kodlar ayni oldugundan metinde akicilik ve kolay
okunabilirligin saglanmas1 adina Reading Fluency {initesinin 1. grubunda analize dahil
edilen maddelere yonelik kodlar sunulmustur. Analizi tekrarlamak isteyen
arastirmacilar kalin punto ile sunulan yerlerdeki madde, veri seti ve modelin sahip
oldugu smif sayis1 bilgilerini degistirerek diger analiz gruplarinda da gizli smif

analizlerini yapabilirler.

Reading Fluency Unitesi, 1. Grup

> f <-chind(CR590Q03S,CR590Q04S, CR590Q20S, CR590Q24S, CR590Q27S,
CR590Q33S, CR590Q35S, CR5900Q43S, CR590Q52S, CR590Q59S, CR590Q61S)
~1

> M1 <-poLCA(f, data = PISA, nclass = 5, graphs = TRUE, na.rm = TRUE)
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Ek 3.
3. Asamadaki Ac¢iklayic1 Degisken Analizleri icin SPSS Kodlari

Kodlarin ¢alismas1 i¢in yine yandaki karekod ile

ulasabileceginiz internet sitesinden Cognitive Item Data File

dosyasini indirmelisiniz. Akabinde her {inite maddelerinin

toplam puanlarini Compute Variable sekmesi iizerinden

=

Analiz siirecinde verilen formiil dogrultusunda hesaplanan 6rneklem agirliklarinin

hesaplamaniz verilerinizi hazirlamaniz i¢in yeterli olacaktir.

aktif edilmesi unutulmamalidir.

Kodlarin her analiz i¢in ayn1 yapida olmasi sebebiyle 6rnek olarak sunulan bir kod
yapist kafi goriilmiistiir. Asagida ise “PISA okuma testinde anlagilmayan c¢ok sayida
kelime olmast (ST163Q02HA)” aciklayict degiskenine yonelik SPSS kodlar
sunulmustur. Arastirmacilar agiklayict degisken ve bagimli degiskenleri bulgularda

sunuldugu sekilde degistirerek elde ettigimiz bulgulara ulasabilirler.
Reading Fluency Unitesinden Ornek SPSS Kodlari

DATASET ACTIVATE DataSet1.

PLUM Akici_Okuma_Grup_1 Toplam WITH ST163Q02HA

JCRITERIA=CIN(95) DELTA(0) LCONVERGE(0) MXITER(100) MXSTEP(5)
PCONVERGE(1.0E-6) SINGULAR(1.0E-8)

/LINK=LOGIT
/LOCATION=ST163Q02HA

/PRINT=FIT PARAMETER SUMMARY.
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